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EKONOMI HABERLERININ BIST100 VE HISSE SENETLERININ
FIYAT DEGISIMLERI UZERINDEKI ETKiSININ INCELENMESI

Ozet

Bu calismada ilk olarak, ekonomi haberlerinin belli bir kaynaktan toplanmasi, Bag-
of-Words (6n tanimli kelime gruplar) yontemi ile pozitif ve negatif olarak
ayrigtirllmasi igin bir yazilim gelistirilmistir. Daha sonra bu ayristirma igleminin
basar1 oran1 ele alimmustir. Istanbul Borsas1 endeksindeki hareketlerin pozitif-negatif
haberlerden ne kadar etkilendigi ve ileri yonelik tahmin yapilip yapilamayacagi
incelenerek bu gozlemlere dayali bir portfdy yoOnetim stratejisi Onerilmistir.
Literatiirde kullanilan algoritmalar kodlanarak ilgili ekonomi haberleri (siyasi,
glincel, magazin vs. haber gruplar1 ¢calisma disinda tutulmustur) puanlanmistir. Bu
puanlamalar farkli algoritmalar ile karsilastirilmistir. Elde edilen sonuglar {izerinden
BIST100 ve 5 adet se¢ilmis sirket i¢in, ilgili saatlerdeki fiyat hareketlerinin haber
puanlartyla karsilagtirilmasi yapilmigtir. Fiyat hareketlerinde saatlik ve giinliik fiyat
degisimleri kullanilmistir. Seans bitiminden sonra ¢ikan haberlerin seans acgilisindaki
etkisi ve yine seans i¢indeki yoniin tahmini yapilmaya ¢alisilmistir. 12 aylik ekonomi

haber arsivi (51.878 adet) ve BIST100 fiyat ge¢misi iizerinde ¢alisiimistir.

Yapilan c¢aligmalarda, giinlik ve saatlik periyottaki ekonomi haberlerinin fiyat
hareketleri {izerine bir etkisi olduguna dair ampirik bir kanit bulunamamistir. Bu
nedenle haber puanlarini kullanarak ileri déniik bir tahmin yapilamaz. Ote yandan,
gbzleme dayali olarak elde edilen bir desen dikkati cekmektedir: belirli siireli siirekli
pozitif (veya negatif) haber akisinin arkasindan ani ve nisbeten yiiksek degisimler
gelebilmektedir. Bu desene dayanilarak gelistirilen portfoy stratejisi ise yiiksek getiri

konusunda umut veren sonuglar iiretmistir.

Anahtar Kelimeler, Bag-of-Words, Aho-Corasick, Tiirkiye Ekonomik Psikoloji
Sézliigii, Oriimcek, Ekonomi Haberleri, Portfoy Stratejisi, Maximum Entropy,

Korelasyon
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ANALYSIS OF EFFECTS OF ECONOMICS NEWS ON THE PRICE
FLUCTUATIONS IN BIST100 AND STOCKS PRICES

Abstract

A software package has been developed in this thesis. The software collects
economics news from a specified source automatically, and then it categorizes the
news as positive or negative according to the Bag-of-Words method (using a
predefined set of word groups). Then, the success rate of this classification process is
investigated. It is examined how much fluctuations in the Istanbul Stock Exchange
are affected by the degree of the news in order to investigate the possibility of a
future prediction. Finally, a portfolio management strategy is proposed that is based
on those observations. Related economics news (political, local, magazine etc. news
have been excluded) are rated using the algorithms mentioned in the literature. Those
ratings are compared using different algorithms. Based on those results, comparison
of news ratings and price movements of BIST100 and 5 selected company stock
prices, has been accomplished. Hourly and daily changes have been used in price
movements. News appearing after the stock market closure have been investigated
for their effects on market opening. Essentially, efforts have been spent to predict the
direction of the price movements during the market session. The dataset is comprised
of 51878 news spanning a period of 12 months, and the related BIST100 price
history.

No empirical evidence is found in this study that the daily and hourly economics
news have an effect on price fluctuations. Hence a future prediction based on the
ratings of the news seems to be impossible. On the other hand, an observation based
pattern requires attention: abrupt and relatively high fluctuations may occur
following the flow of news that exhibit either positive or negative ratings for a
specific period. The portfolio management strategy based on this pattern produced

promising results for achieving high returns.

Keywords: Bag-of-Words, Aho-Corasick, Turkey Economics-Psychology
Dictionary, Web Spider, Economics News, Maximum Entropy, Portfolio Strategy,

Correlation
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Giris

Birikimi olan yatirimcilar1 ve kaynak ihtiyact olan girisimcileri bir araya getiren
kurumlar, yatirim araglari ve bunlarin hepsini diizenleyen bir takim kurallarin

bulundugu yapiya Finansal Piyasa denir. (Budak & Fikirkoca, 2011)

Finansal piyasalarda emtia, doviz, hisse senedi, tahviller, pariteler gibi ¢ok sayida
yatirim aract bulunmaktadir. Yapilan yatirimlar, ileride ne olacagi belirsizligiyle
varliklarin kaybedilme veya degerini yitirme risklerini de beraberinde tasir. Bu

risklerin olugmasinda en biiyiik etkenlerden birisi de fiyat hareketleridir.

Hisse senetlerindeki fiyat degisimlerinde sirketin yatirim, liretim, kar veya zarar
durumlar ve politik, ekonomik, iilke bazinda veya diinya ¢apindaki olaylar ile ilgili
haberler etkili olabilir. Altin gibi bir emtia grubunda ise politik gelismeler, iilkeler

arasi iligkiler, savas vb. durumlar fiyat hareketlerini olusturabilir.

Yatirim araglarinda fiyat hareketlerinin olugsmast i¢in Sekil 1°de goriildiigii gibi

asagidaki adimlar gerekmektedir:

e Bir olayin gerceklesmesi veya kararlarin alinmasi,

e Bu kararlarin veya gerceklesen olaylarin haber kanallarindan duyurulmasi,

e Yatirnmcimin bu duyurular1 okumasi ve bilgi diizeyi dahilinde bir karar
vermesi,

e Yatinmcimin aldigi karar neticesinde alim veya satim seklinde tepki
vermesi,

e Piyasada fiyatlarin olusmasi (Li, Xie, Chen, Wang, & Deng, 2014).

Okunur ve yorumlanir

> &

Alim/Satim/Bekleme
islemleri yapilir Fiyatlar Olusur

B & .., - | R a ol
I 4 B [ B 69 # &

Duyurular/Olaylar Haber/Rapor

I 'Y

Okunur ve yorumlanir

Sekil 1 - Fiyat hareketlerinin olugsma agamalari



Problem

Yatirimcilar ve spekiilatorler piyasalar1 analiz ederek daha ¢ok kazang ve birikim
elde etmek amacindadirlar. Bu noktada analiz yapmak i¢in kullanilabilecek ana
kaynak olarak haberler ve makaleler 6n plana c¢ikmaktadir. Bu c¢alismada ele
alacagimiz esas soru ve bunun alt sorular1 sunlardir: Haberler fiyat hareketlerini ne

kadar etkilemektedir?

e Haberler, insan faktorii disarida birakilarak (bilgisayar yardimiyla)
pozitif/negatif/nétr olacak sekilde ne kadar basarili ayristirilabilir?

e Ekonomi haberlerinin BIST100 iizerinde, sirket haberlerinin ise kendi fiyat
degisimleri lizerinde (saatlik periyot i¢in) ne kadar etkisi vardir?

e Haberler ve fiyatlar arasinda bir iliski var midir?

e Buradan yola ¢ikilarak tahmin yapilabilir mi?

e Yatirim performansini artirmak i¢in baska tiir ¢alismalar yapilabilir?

Onceki Cahsmalar

Tarihsel veriler {izerinde sayisal degerler ile elde edilen tahminler ge¢miste sinirli bir
basar1 saglamistir, fakat tahminler yapilirken gerekceleri gdsterilememistir. Bu
noktada, yaymlanan finansal haber ve makalelerin, tahminleri gerekgeleriyle
sunacagi yoniinde fikir one siiriilmiis ve bu konuda ¢ok sayida calisma yapilmistir
(Blasco, Corredor, Rio, & Santamaria, 2005), (Schumaker & Chen, 2009), (GroB-
KluBmann & Hautsch, 2011), (Nguyen & Claus, 2013), (Joulin, Lefevre, Grunberg,
& Bouchaud, 2008), (Li, Wang, Li, Liu, & Gong, 2014), (Carvalho, Klagge, &
Moench, 2011), (Yu, Wu, Chang, & Chu, 2013) (Schumaker, Zhang, Huang, &
Chen, 2012), (Fortuny, Smedt, Martens, & Daelemans, 2014), (Nassirtoussi,
Aghabozorgi, Wah, & Ngo, 2014).

Baslarda Bag-of-Words (BOW) modeli ile kelime istatistifine dayali ¢alismalar
yapilmis ve basarili oldugu diistiniilmiistiir (Fung, Yu, & Lam, 2002). Daha sonralar1
ise duygu analizi ve 6grenen sistemlerin gelistirilmesiyle birlikte metin igeriklerinin
arastirilmast psikolojik tanimlamalar diizeyine ¢ekilmistir. BOW modelinin tek
basina yetersiz kaldig1 goriilmiis olmasina ragmen gelistirilen bir¢ok teknikte BOW

ve duygu analizi birlikte kullanilmistir (Li, Xie, Chen, Wang, & Deng, 2014). Li,



Xie, Chen, Wang’a gore duygu analizi, tahminlerin dogrulugunu artirmakta, fakat tek

basina yararli olmamaktadir.

Bir bagka c¢alismada BOW kullanilmamis ve s6zlikk bagimliligin1 azaltmak i¢in yeni
bir karar destek sistemi (DSS) tasarlanmig, dil isleme ve simiflandirma

yontemlerinden yararlanilmistir (Chan & Franklin, 2011).

Varsayimlar

Caligmanin tutarliligmi  saglamak i¢in haberlerin aym1 kaynaktan c¢ikmasi
gerekmektedir ¢iinkii haberlerin skorlamasinda kullanilan kelimeler tanimlanirken

yazim dili 6nem tasimaktadir.

Haber kaynagi internet oldugunda yayinlanma saatinde gecikme olabilecektir (1

saate kadar gecikmeli olabilir).

Fiyatlarin olusumunda haberlerin etkisi incelenmektedir. Her ne kadar altin veya
doviz de haberlerden etkilenmekteyse de bu ¢alismada haberlerin sadece BIST100 ve

secilmis bes sirketin hisse senedi fiyat1 degisimleriyle iliskisi ele alinacaktir.

Bu calismada sadece tahmin becerisi degil, haberlerin dogru bir sekilde pozitif veya
negatif olarak puanlanabilmesi de basar1 6lgiitli olacaktir. Cilinkii yatirimcilara yogun

haber akisi1 i¢inde bu kapsamda saglikli bir degerlendirme sunmak da amaglanmustir.

1. Haberler

Haberler yapisi itibari ile pozitif veya negatif bir algi yaratir ya da ilgi odagt disinda
kalabilir. Bu konudaki ilk c¢aligmay1r 1965°te Kasper Steiler yapmustir. Steiler,
olaylarin haber olarak nitelendirilebilmesi i¢in bir takim oOzellikler tasimasi
gerektigini vurgulamistir; bunlardan bir tanesi “Olumsuzluk” diger 6zellikleri ise

“Dramatik Oykii” ve “Eve Yakinlik”tir (Rigel, 2000).

Yine 1965°’te Johan Galtung ve Mari Ruge bu konuda 6nemli ¢aligmalara imza
atmiglardir. Buradaki ana unsurlar ise; gilinliik yasam, sosyo-kiiltiirel etkiler ve
kurumsal yapr’dir. Medya, yapist geregi cogunlukla giincel, agik, 6nemli ve kolay

anlasilabilecek olaylari ele alir (McQuail, 1987).



1.1. Haber Tipleri

Yayinlanan haberler basliklarina gore su sekilde gruplandirilabilirler:

Politika,

e Diinya olaylar,
e iincel olaylar,
e Ekonomi,

e Diger (Magazin, Spor, Yasam, Kiiltiir-Sanat ...).

Genel olarak bu kadar cesitli baglik icerisinde piyasadaki fiyat hareketlerini
etkileyebilecek kategoriler ekonomi, politika ve diinya haberleridir. Ancak, spor
grubundan bir hisse senedi icin spor haberlerinin de etkisi olabilir. Ornegin
Tiirkiye’de son zamanlarda yasanan “Sike” davalarinda sportif hisseler bu haber
grubundan etkilenebilmekteydi. Ayn1 zamanda ekonomik, politik ve diinya baglikli

haberler tiim yatirim araclarini kapsayacak genel bir etkiye sahiptir.

Politika Haberleri:

Politik haberler igerisinde, yerel ve diinya iilkelerinde; siyasi aktorlerin sdylemleri,
kararlar1 ve davraniglar1 yer alir. 2003’te yapilmis olan bir ¢alismada, Amihud ve
Wohl, Saddam Hiiseyin’in devrilmesi ve piyasadaki beklentiler arasindaki iliskiyi
arastirmiglardir. Bu aragtirmanin sonuglarina gore; Saddam Hiiseyin’in devrilme
olasiliginin giliclenmesiyle birlikte pozitif bir hava olusmus, hisse senetlerinin
yiikseldigi, Dolar’in Euro karsisinda gili¢lendigi ve petrol fiyatlarmin diistiigii

goriilmiistiir (Amihud & Wohl, 2003).

Diinya Haberleri:

Di1s kaynakli gelismelerin diisiiniilebilecegi bu grupta, diger iilkelerin ekonomik ve
baskaca faaliyetleri (uluslararasi iliskiler, askeri, enerji, yatirim, teknoloji vb.) yer
alir. Uluslararasi sirket birlesme haberlerinin, borsalarda, olumlu etkileri olacaktir.
Yine ABD’nin yakin zamanda Parasal Genisleme Programi’ni durdurmasi, (ilk
baslarda tahvil alimlarini1 azaltmasi) altin ve gelismekte olan piyasalar iizerinde
negatif bir etki yaratmis, Dolar’in yerel para birimleri karsisinda deger kazandigi

gorilmiistiir.



Giincel Haberler:

Genellikle ekonomik degeri olmayan, yasamdan kesitler igeren ve ¢ogunlukla
Steiler’in de belirttigi gibi olumsuzluk nitelikleri barindiran haber grubudur.

Gosteriler, eylemler, kazalar, istatistiki bilgiler, egitim vb. haberler bu grupta yer alir.

Ekonomi Haberleri:

Kiiresel piyasalar ve buradaki beklentiler, yatirimlar, ticari faaliyetler, {ilkelerin cari
ve finansal durumlari, ithalat, ihracat gibi finansal icerikli haberlerin yer aldigi

gruptur.

Diger Haberler (Magazin, Spor, Yasam, Kiiltiir-Sanat):

Ekonomik bir degeri olmayan, genellikle yasamdan kesitler iceren haber grubudur.
Bu grupta yer alan spor haberleri istisnai bir durum igermektedir. Genel olarak
sampiyonluk beklentileri, uluslararas1 basarilar ve transferler pozitif etki

olustururken, basarisizliklar negatif yonde etki yapmaktadir.

1.2. Haberlerin Yatirim Araclar1 Uzerindeki Etkisi

Haberlerin yatirim araglari iizerindeki etkisi ile ilgili bir¢ok farkli ¢alisma mevcuttur.
Pozitif ve negatif haberlerin finansal varliklar iizerindeki etkisi ile ilgili 1999 yilinda
Veronesi, yaptig1 ¢calismada, piyasalarin iyi zamanlarinda koétii haberlerin biiytik bir
etki yarattig1, ancak, kotii zamanlarda iyi haberlerin zayif bir etki yarattig1 sonucuna

ulagmistir (Veronesi, 1999).

2005 yilinda Boyd, Hu ve Jagannathan, yaptiklar1 calismada, ekonomik genisleme
zamanlarinda yayinlanan igsizlik verisi haberlerinin hisse senedi fiyatlar1 iizerinde
olumlu etki yaratmasina ragmen, ekonomik daralma yasanirken olumsuz bir etki
yarattigini ortaya koymuslardir. Sermaye risk primi, gelecekteki faiz orani ile sirket
kazanclar1 ve temettii bilgileri farkli ekonomik durumlarda farkli etkiler

yaratmaktadir (Boyd, Hu, & Jagannathan, 2005).



1.3. Haberlerin islenmesi ve Degerlendirilmesi

Daha 6nce de belirtildigi gibi yatirimcilar haberlerin degerli iceriklerini isleyip,
buradan edindikleri fikir ile birtakim kararlar alarak harekete gecmek, daha cok

kazang elde etmek ve zararlardan korunmak istemektedirler.

Burada 6nemli olan husus, bu isin nasil yapilacagi noktasindadir. Haber kaynaklarini
stirekli takip etmek, yaymlanmis bir haberi gozle okumak ve bu haberin pozitif veya
negatif bir anlam tagidigina karar vermek, hangi yatirim aract hangi olaylardan
etkilenir sorusunu siirekli akilda tutmak... gibi bircok zorluk s6z konusudur.
Ornegin; “TUFE’nin beklenen degerden yiiksek c¢ikmasi borsay1 nasil etkiler?”
sorusunun cevabini  bilmeyen bir yatirimer kararsiz  kalabilir. Haberleri
degerlendirirken ne kadar hizli karar verilirse o kadar ¢ok kazan¢ veya korunma
saglanacagi da unutulmamalidir. Ayni anda onlarca farkli haber yayimlandiginda ise

bunun ne kadar gii¢ ve gecikmeli olabilecegi anlagilmaktadir.

Yapilan ¢alismada yazili uzun bir metnin goézle okunup, pozitif mi negatif mi
olduguna karar verilmesi i¢in gecen siirenin ortalama 30 sn. oldugu goriilmiistiir
(0onemli kelimeler isaretlendigi halde). Bilgisayar yardimiyla ayni islem saniyenin
onda biri seviyelerine inebilmektedir. Ayni1 zamanda haberin baslig1 ve verdigi mesaj
da zithk veya tezat igerebilmektedir. Tecriibesiz bir yatirimci igin ise bu islemleri

gerceklestirebilmek daha zor olacak ve uzun siirecektir.
Bu calismada uygulanan haber toplama ve analiz siireci Sekil 2’°de gosterilmistir.

Haber arsivi: Haberler iki farkli ortamdan saglanmistir: genel amagli bir internet
haber portali ve 6zel amagli bir finansal haber portali. Bu haberler internet haber
portalindan otomatik olarak, gelistirilmis olan bir o6riimcek yazilim ile, finans
portalindan da sirket bazindaki haber arsivinin indirilmesi ile elde edilmislerdir. Bu

ham haberler metin dosyalar1 olarak kaydedilmektedir.

Ekonomik psikoloji sozliigii: Haberlerin ekonomik anlamda degerlendirilmesinde
kullanilacak anahtar sozciikler ve nitelikleri (egilim ve kosul), calisma kapsaminda
gelistirilen Tiirkiye Ekonomik Psikoloji Sozliigii icerisinde tanimlanmustir. Sirket
bazinda haberleri degerlendirmek i¢in de bu sozligiin yardimiyla bir anahtar sdzciik

listesi olusturulmustur.



Tarama ve smiflandirma: Tim haberler igin, gelistirilen yazilim araciligiyla
anahtar sozciikler taranarak, pozitif/negatif/nétr degerlendirmesi yapilmis ve ilgisiz

olanlar1 ayiklanmustir.

Editor onayi: Otomatik olarak yapilan bu degerlendirmelerin performansinin
Ol¢iimii i¢in haberler tek tek gozle de incelenmistir. Bu degerlendirmelerin ayrintilar

ileriki bolimlerde verilecektir.

Fiyat degisimi bilgilerinin indirilmesi: BIST100 ve 5 adet hisse senedi i¢in saatlik
ve glinliik periyotlarda, agilig-kapanig fiyatlar1 finansal haber portali aracilig: ile elde

edilmistir.

Sirket haberleri kategorisinde degerlendirilmek iizere, tahtanin sig ve derin olma
durumu (hacim), piyasa yapicisi, siyasi ve ekonomik gelismelerden etkilenme veya

etkilenmeme gibi kriterlerin hepsini karsilayabilecek bes adet hisse senedi

secilmistir.
e Asyab,
e FEregl,
e  (Garan,
e Sahol,
e  Tuprs.

Verilerin analiz edilmesi: Yukarida kisaca deginilmis olan siirecler sonrasinda,
islenmis veriler lzerinde, haberler ve fiyatlar arasinda iliski olup olmadig:

arastirilmistir.



Ekonomi Haberleri Argivinin Sirket Haberleri Arsivinin

Indirilmesi Indirilmesi
(Kaynak: Internet) (Kaynak: Forex)
2014.01.01 - 2014.08.15 2'3:!.4:.'31.01 - 20:!.4:[!8.15 o
tarihi araldindaki ekonormi tarihi aralgindaki girket haberlerinin
haberlerinin rimcek yardirm ile retin dosya olarak txt formatinda
metin dosya olarak tx=t kaydedilmesi

formatinda kawdedilmesi

v
Turkiye Ekonomisi Genel Sirketler Ozelinde
Psikoloji Sazlagu Psikoloji Sazlligu
Tanimlama Tarimlama
Ekonomide pozitifinegatif eth Sirketleri poztifinegatif etkileyvean
olusturdugu disindlen genel dzel anahtar kelimelerin ve
anahtar kelimelerin ve nit eliklerinin tanmlanrmas
niteliklerinin tanimlanmas ;
= Tarama Ve Sinflandirma |

Haberlerin, Psikolojik S dzliktel anahtar
kelimeler ve niteliker ile taranarak, ilgisiz
olanlarin ayiklanmas ve ilgili clanlarin,
pozitif-negatif olarak sinflandinimas

Editdr Onay

Sinflandinlrmis haberlerin editér tarafindan
kontrol edilerek hatalarin ayiklanmas.

BIST100 Ve Hisse Fiyatlaninin
Indiriimesi

2014.01.01 - 2014.08.15 tarih arahdindaki,
saatlik bazda, BIST100 ve sirket fiy-atlarimin
dedisimlerinin indirilmesi.
Sirkoat|ar:

ASYAER,

EREGL,

GARAN,

SAHOL,

TUPRS

Verilerin Analiz Edilmesi

Sekil 2 - Haberlerin toplanmasi ve analizi




2. Yontem

Haberlerin toplanmasi ve bilgisayar tarafindan yorumlanarak puanlanmasi i¢in iki

ayr1 6zel uygulama gelistirilmistir.

e Oriimcek (Sekil 3)
e Haber yorumlayici (Sekil 4)
=
K.ategor Iekonomi j Durdur I
I~

ilk Tarh 01012014

San Tark I-IE-DS-EDM LI

Dowrloading : hitpedfwee cam/2014/0cak/1/ekonamii1/
Yeni Sayfa; hitp:Mdwe,. L com/2014/0cak/1/ekonomid1/
Downloading : hitp: /v com/2014/0cak /M /ekonomid

Sekil 3 - Haber arsiv indirme uygulamas: (Oriimcek)

Oriimcek:

Haberler.com internet sitesinden 2014-01-01 ile 2014-12-31 tarihleri arasindaki
Tiirkiye Ekonomi Haberleri arsivinin, metin dosya olarak kaydedilmesi amaciyla
yazilmig bir uygulamadir. Bu uygulama yazilirken asagidaki kiitiiphaneler ve yazilim

araclarindan faydalanilmistir:

e HtmlAgilityPack (Obiwan, 2012)
e Yazilim aract:
Visual Studio 2010 (C#)

e  Gereksinimler:
Windows isletim sistemi (minimum WindowsXP)

NetFramework 4.0 (Microsoft, 2014)

Belirlenen kategoriye gore iki tarih araligindaki haberler “yyyyMMddHHmm.txt”

formatinda metin dosya olarak kaydedilir.



Indirilen haberler dort ana kisimdan olusmaktadir:

Bashk, haber igerisindeki olay veya olgular ile ilgili okuyucuya ilk bakista verilmek

istenen mesajin kisa tanimudir.

Spot bashk, siralamada genellikle basliktan sonra yer alan, haber ile ilgili

ayrintilarin yer aldigi, 6zet kisimdir.
Haber metni, haber ile ilgili detaylarin yer aldigi ana kisimdir.
Tarih, haberin yayinlandigi giin ve saati belirtir.

Uygulama verilen kategori ve tarihe gore tarama islemine baglayacagi ilk URL’i

asagidaki sekilde olusturur.

http://www. siteadl.com/{0}/{1}/{2}/{3}/

HtmlAgilityPack kiitiiphanesi kullanilarak ilk olarak olusturulan giris sayfasi

hafizaya yiiklenir ve XPath' dili ile sayfada aranmak istenen boliimler tespit edilir.

XPathExpression = "//+ [contains(@class, "haber_metni’)]"

Sirasiyla bulunan her bir alt sayfa (en fazla bir derinlik devam edecek sekilde)
indirilip haber metinleri kaydedilir. Varsa devam sayfalar1 da tespit edilerek tiim

tarih araligindaki her giine ait haberler sayfa sayfa indirilir.

Bu c¢alismada kullanilmak {izere segilen 12 aylik periyotta toplam 51.878 adet haber
metin dosya olarak kaydedilmistir. Sitenin indirme hizina bagli olarak ve araliklarla

calistirilarak 8 giin igerisinde tiim haberler kaydedilmistir.

Asagida ana kod pargacigi gosterilmistir. Alt metodlarin  govde kismi

gosterilmemistir.

! XPath: Bir XML dokiimanindaki bilgiyi bulmak i¢in kullamlan dildir. Dokiiman i¢indeki
elemanlar1 ve onlara ait 6zellikleri incelemeye yarar.
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class News

{

public string Category { get; set; }
public DateTime Date { get; set; }
public string Title { get; set; }
public string SpotTitle { get; set; }
public string Text { get; set; }

}

List<News> newsList = new List<News>();
List<string> mainLinks = new List<string>(Q);

System.ComponentModel .BackgroundWorker bgWorker;

void bgWorker_DoWork(object sender, DoWorkEventArgs e)

{

DateTime FirstDate = dpFirstDate.Value.Date;
DateTime lastDate = dpLastDate.Value.Date;
string category = cboCategory.Text;

mainLinks.Clear();
newsList.Clear();

DateTime currDate = FfirstDate;

while (currDate <= lastDate)

{

}

private
private
private
private

ifT (bgWorker.CancellationPending)
return;

string outPageContent = string.Empty;

string mainPage = GetMainPageLink(currDate, category);
GetContent(mainPage, out outPageContent);

int pageCount = GetPageCount(outPageContent);

for (int page = 1; page <= pageCount; page++)
{

if (bgWorker.CancellationPending)
return;

string pageContent;
string pageLink = string.Format(*{0}{1}/", mainPage, page);

bool isDown = GetContent(pagelLink, out pageContent);

iT (isDown && !string.IsNullOrWhiteSpace(pageContent))
{
List<News> pageNews=GetNewsLinks(pageContent,currDate,category)
newsList.AddRange(pageNews) ;
¥
}

currDate = currDate.AddDays(1);

string GetMainPageLink(DateTime date, string cat) {...}

bool GetContent(string urlAddress, out string content) {...}
int GetPageCount(string content) {...}

List<News> GetNewsLinks(string content, DateTime date, string

category) {.-.}
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w KH.Apps.SearchSenvice
a Li i T S e
BrightideasSoftware - SearchlUL. Properties SearchULUserControls : KH.DBLUIB.BLL w

W _a A

w KH.DBLIB.DAL.Provider

" -y
L p | L B
w " " ¥H.Extensions. StringDiffAlg KH.Extensions. TextSearchAlgorithm | KH.DBLIB. DAL.Details
- _
: |
KH.DELIB
-

KH.DELIB.DAL MysqlClient

Sekil 4 - Haber yorumlayici kod mimarisi
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Haber yorumlayici:

Metin dosya olarak indirilen haber arsivlerinin teker teker bilgisayar tarafindan
okunarak, negatif, pozitif veya notr olarak puanlanmasi i¢in yazilmis uygulamadir.
Bu uygulama yazilirken asagidaki algoritma, metod, kiitiiphaneler ve yazilim

araclarindan faydalanilmistir:

e  Yazilim araci: Visual Studio 2010 (C#)
Gereksinimler:
Windows isletim sistemi (minimum WindowsXP)
NetFramework 4.0 (Microsoft, 2014)
e  Aho-Corasick String Search Algorithm C# code (Petricek, 2005)
e Bag-of-Words model (Wikipedia, 2014)
e LINQ (MSDN, 2014)
e BrightldeasSoftware: ObjectListView (Piper, 2006)
e MSHTML (Microsoft, MSHTML, 2014)
e  MySql (Oracle, 2014)

Gelistirilen uygulama mimari olarak {i¢ kisimdan olugmaktadir (Sekil 4):

e KH.Apps
e KH.DBLIB

e KH.Extensions

KH.Apps projesi, SearchService ve SearchUI katmanlarindan olugmaktadir.
SearchService, arka planda c¢alisan, Aho-Corasick algoritmast ve LINQ
kiitliphanesinden yararlanilarak Ekonomik Psikoloji sozliiginde o6n tanimlh
kelimelerin otomatik taranip indekslendigi ve puanlanip veritabanina kaydedildigi
uygulamadir. Sonuglar MySql veritabani iizerinde saklanmaktadir. Genel haberler ve

taniml1 sirketler i¢in ayr1 ayr1 tarama yapilmaktadir.

Asagida SearchService uygulamasmin ana kod parcacigi ve veritabanma kayit

yapildigi kodlar gosterilmektedir. Alt metodlarin gévde kismi gosterilmemistir.
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string _startFolder = RemoteConfTig.GetValue(''StartFolder'™);
List<Brand> _allBrands =
Brand.GetBrandList() .Where(i => i.lIsActive == true).ToList();

void Start(){
var dirList = _startFolder.GetDirListContainingOnlyFiles( 'new™);
foreach (var item in dirList)

{
Uri u = new Uri(item);
string segment =
(u.Segments[u.Segments.Length - 2])
-ClearCharacters(new char[] { /" }):
Brand brnd =
_allBrands._Where(b => b_Name == segment) _FirstOrDefault();
List<BrandKey> kws =
brnd.GetBrandKeys() .Where(k => k.IsActive == true).TolList();
Directorylnfo di = new Directorylnfo(u.AbsolutePath);
var files = di.CGetFiles();
foreach (var f in files)
{
Uri uri = new Uri(F.FullName);
Document doc = DocumentFactory.New(uri, "text');
doc.GetText();
doc.Parse();
if ((doc == null) || (doc.All == string.Empty)) continue;
List<BrandKey> allowedKws = doc.FindKeywords(kws);
if (allowedKws.Count > 0)
InsertRecord(allowedKws, doc);
}
}

List<Sign> _allSigns = Sign.GetSignList()
Where(i => i.lIsActive == true).ToList();

int _signPositive =
_allSigns._Where(s => s.Name.Contains('+")).FirstOrDefault().I1D;

int _signNegative =
_allsigns.Where(s => s.Name.Contains("'-")) .FirstOrDefault().ID;

void InsertRecord(List<BrandKey> kws, Document doc)

{
string tmpAllowed =
String.Join(",", kws.Select(p => p.ID.ToString())-ToArray());

List<BrandKey> selfKws =
kws.Where(p => p.IsSelfSufficient == true).ToList();

List<Brand> brands =
_allBrands.AsQueryable() -Where(BPredicate(selfkws)) .ToList();

ifT (selfkws.Count == 0) return;

var relatedKeys =
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from d in allowedKws
from ¢ in brands
where c.ID == d.BrandID
group d by d.BrandID into grp
select new{
brandID = grp.Key,
keys = String.Join(",",
grp-Select(r =>r_1D.ToString()) -ToArray()),
invTypelD = brands.Single(p =>
p-ID == grp.Key).InvestmentTypelD,
countOfKeys = grp.Count()

}:
bool isChecked = false;
string autoChkkKws = ""'';
if (relatedKeys.Count() > 0)
{
isChecked = (kws.Count() ==
(relatedKeys.Select(p => p.countOfKeys)).Sum());
autoChkkws = String.Join(",",
relatedKeys.Select(p => p.keys).ToArray());
¥
int countPositive=kws.Where(c => c¢.SignlD == _signPositive).Count();
int countNegative=kws_Where(c => c.SignlD == _signNegative).Count();

int ratio = CalculateRatio(countPositive, countNegative);
int opinionld = GetOpinionID(ratio);

int resultlD =

InsertResult(
doc,
tmpAllowed,
(isChecked==false) ? ResultStatus.NONE : ResultStatus.AUTO,
isChecked,
autoChkKws,
ratio

);

foreach (var item in relatedKeys)
{
ResultConfirm. InsertResultConfirm(
resultlD,
item.invTypelD,
item_brandlID,
", + item.keys + .,
opinionld);

}

ResultText.InsertResultText(resultlD, doc.PureText);

static Expression<Func<Brand, bool>>BPredicate(List<BrandKey> keys){...}
int GetOpinionID(int ratio) {...}
int CalculateRatio(decimal countPositive, decimal countNegative) {...}

15



SearchUI, tanimlamalarin ve rapor ekranlarinin bulundugu goérsel uygulamadir.
Yatirim araclari, fikir/diisiince, marka, kelime tamimlamalar1 ve rapor (editor)
ekranlarint igermektedir. Editor penceresinde (Sekil 7), bulunan kelimeler mavi
renkle boyanarak (boyama islemlerinde mshtml® kiitiiphanesinden faydalamlmustir)
kullanicinin  kelimeleri kolayca gorebilmesi amacglanmistir. Yine bu ekranda
haberlerin liste olarak ekranda gosterilmesi i¢in BrightldeasSoftware tarafindan

gelistirilen ObjectlListView’dan yararlanilmistir (Piper, 2006).

KH.DBLIB, yukarida bahsedilen uygulamalarin kullandigi nesneleri saglayan ve
veritabani ile iletisim kurdugu katmandir. Bu kiitiiphane iki alt katmandan olusur:
DAL (Data Access Layer), veritabani ile nesnelerin dogrudan erisim sagladigi
katmandir. BLL (Business Logic Layer), uygulamalar ve DAL arasindaki katmandir.

Uygulamalarin veritabanina dogrudan erisimini engellemek i¢in kullanilir.

KH.Extensions, algoritmalarin ve ortak kod parcaciklarinin yer aldigi katmandir.

2.1. Aho-Corasick Dizi Arama Algoritmasi

Kullanici tarafindan belirtilen bir kelime veya kelime dizisinin daha biiyiik kelimeler
dizisi (metin) igerisinde aranmasi konusu, bilgi alma ve metin diizenleme
uygulamalarinin temelini teskil etmektedir. Arama algoritmalar1 temel olarak iki

baslik altinda siniflandirilmaktadir:

e Tek desenli arama algoritmalar: (single pattern):
Boyer-Moore (literatiirde karsilagtirmalar i¢in siklikla kullanilir),
Knutth-Morris-Pratt

e  Coklu desenli arama algoritmalar1 (multiple pattern):
Aho-Corasick,
Commentz-Walter,

Karp-Rabin

Tek desenli algoritmalarda, verilen her bir kelime veya kelime dizisi i¢in tiim metin
lizerinde ayr1 ayr1 tarama yapilir. Coklu desenli algoritmalarda ise verilen tiim kelime

veya kelime dizisi metin {izerinden tek gegiste yakalanir.

> mshtml: Windows Internet Explorer tarayicisinin ana HTML bilesenidir ve bagka uygulamalar ile de
kullanilabilir.
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Yaygin olarak kullanilan yontem olasiliga dayali olmayan sonlu durum otomat®
(DFSA: deterministic finite state automata) metodudur. Bu ydntemde metin

icerisindeki her bir karakterin tek tek incelenmesi gerekmektedir (Fan & Su, 1994).

Aho-Corasick, desenlerin yapilandirilmasi DFSA iizerine kurulmus ¢oklu desenli bir
arama algoritmasidir. Alfred V. Aho ve Margaret J. Corasick tarafindan 1975 yilinda

gelistirilmistir. Ug asamada diziler aramaya hazir hale getirilir:

e Desen agaci olusturma
e Dizinin en uzun son ekinin bulunmasi

e Sonug

Desen agaci olusturulurken aranmak istenen tiim dizilerin (kelimelerin) her biri
sirastyla taranir. Dizilerin ilk karakterleri genellikle baslangi¢ setini olusturur. Her
bir dizinin alt karakter kiimesi i¢in bulunan sonuglar baslangic karakter setine
baglanir. Bu sekilde tiim kelimeler birbirinin alt kiimesi olabiliyorsa iliskilendirilmis
olur. Desen agaci olusturulduktan sonra, karakterlerin tekrarinin 6nlenmesi i¢in en

uzun son ek kontrolii yapilir. Son adimda ise her bir setin arkasina sonug¢ eklenir

(Hasib, Motwani, & Saxena, 2013).

Aho-Corasick algoritmasi, Unix komutlarindan fgrep’in alt yapisini olusturmaktadir.
Bilgisayar diinyasi, biyoloji bilimi (DNA yapisinin ¢dziimlenmesi) gibi bir¢ok alanda
da kullanilmaktadir.

Biiyiik bir metin igerisinde ¢ok sayida dizi araniyorsa bu algoritma en iyi sonucu
vermektedir. Ancak, az sayida dizi araniyorsa, desen agaci olusturma asamasi zaman
aldig1 i¢in indexOf* yontemi tercih edilmelidir. Yapilan hiz testinde, bir haber metni
icerisinde 100000 kelime (AND, OR ve NOT kosullari ile birlikte 500000) indexOf
yontemi ile arandiginda yaklasik 10 sn siirerken, Aho-Corasick ve indexOf yontemi
birlikte kullanildiginda 1.23 sn siirmektedir. Sadece Aho-Corasick ile kosullar

disarida birakilarak yapilan testte ise metnin 0.023 sn’de tarandig1 goriilmiistiir.

3 Otomat(Automata): Ozdevinir, kendini tekrar eden.
* IndexOf: Belirtilen karakterin dizi icerisinde ilk gegtigi dizini bulan metod ismi
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2.2. Bag-of-Words Model Tabanh Genisletilmis Sorgulama

Bir metnin bilgisayar tarafindan yorumlanmasi i¢in giiniimiizde kullanilan en yeni
teknik duygu analizidir. Duygu analizi yapilirken dogal dil isleme yontemleri, metin

analizi, otomatik 6grenme teknikleri bir arada kullanilabilmektedir.

Bag-of-Words ise dogal dil islemede kullanilan bir modeldir. Daha ¢ok metin
siniflandirmada kullanilir. Bu modelde dil bilgisi kurallarinin ve kelimelerin sirasinin
bir 6nemi yoktur. Kelimelerin kag¢ adet gectigi ile ilgilenilir. Bu modelden ilk olarak,
1954°te Zellig Harris, “Distributional Structure” isimli makalesinde s6z etmistir

(Harris, 1954).

Bu c¢alismada Bag-of-Words modeli gelistirilerek dil isleme yontemleri, otomatik
O0grenme gibi teknikleri kullanmadan bir sonug elde etmek amaglanmistir. Bunun i¢in
modele daha 6nce kullanilmamis olan Sorgulama (Queryable) yetenegi eklenmistir.
Bu eklenti ile birlikte AND/OR mantiksal operatorleri kullanilabilmekte, herhangi
bir ifade/kelimenin metin igerisinde gegmeme kosulu koyulabilmekte (NOT), yine
herhangi bir ifade/kelimenin diger kosullardan uzakligmma bakilabilmektedir. Ayni
zamanda kelime kokleri tanimlanabilmektedir. Boylece dil bilgisi kurallarina tabi

olmadan sadece kelime tanimlayarak ¢alisilabilmektedir (Sekil 5).

AND OR NOT 20

Kelime Kelime Kelime Kelime

Kelime

& | ==

Sekil 5 - Sorgu modeli (Queryable)
2.3. Tiirkiye Ekonomik Psikoloji sozliigii

Metinler iizerinde duygu analizi ¢aligmalar1 yapilirken dil bilgisi ve psikoloji
sozliiklerinden yararlanilmaktadir. Loughran and McDonald Financial Sentiment
Dictionaries (McDonald, 2013) ve Harvard Psychological Dictionary (Hurwitz,
2002) ornek olarak verilebilir. Tiirk¢e dogal dil isleme konusunda Zemberek-NLP’
gibi kiitliphaneler bulunmaktadir, ancak, ekonomik alanda Tiirk¢e i¢in hazirlanmis

bir sozliige rastlanmamustir.

> Zemberek-NLP: Tiirke i¢in gelistirilmis dogal dil isleme kiitiiphanesidir.
(http://zembereknlp.blogspot.com.tr/)
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Yukarida anlatilmis olan sorgu model teknikle birlikte Tiirkiye Ekonomik Psikoloji
Sozligli’niin ilk adimi atilmistir. Kelimelerin dogru tanimlanabilmesi i¢in ekonomi
ve piyasa veya sirketler hakkinda bilgi sahibi olunmasi, faaliyet alanlarinin bilinmesi
gibi bazi zorluklar bulunmaktadir. Bu noktada biiyiik bir 6n arastirma yapilmistir.
Sozliik hazirlanirken yaklasik 35.000 haber gozden gecirilerek yazim dili hakkinda
bilgi edinilmistir. ilk tanimlamalarm yapilmasi yaklasik iki hafta siirmiistiir. Ik
tanimlamadan sonraki asamada iki defa optimizasyon yapilmis olup yaklasik bir
hafta da diizeltmeler i¢cin harcanmistir. Daha ¢ok kelime kokleri ve tamlamalar
kullanilirken, bir¢ok tanim i¢in hem pozitif, hem negatif ve baz1 gézlemler yapmak
icin de ndtr tanimlamalar eklenmistir. Genel ekonomi haberleri i¢in ayri, her bir
sirket icin de ayr1 ayr kiitiiphane olusturulmustur. Hazirlanmis olan sozliikk
kullanilarak yaklasik 6.000 haber igerigi editdr tarafindan gozle okunarak

onaylanmistir. Sonug¢ olarak genel ortalamada %91°lik bir basari saglandigi

gbzlemlenmistir.

I_Effec:tType | Sign | BrandMame | Searchkey | Andiey | Notkey | Autohpprove | Languagel Ratio I
Tiim Yatom Araglan  Megatif [-] - ALL CEMAAT HOKOMET True Titkge 1]
Tiim Yatom Araglan  Pozitif [+]  ALL TAKASLA TICARET True Tiirkge 50
Tiim Yatom Araglan  Megatif [-] - ALL oty ARTIR™UKSELARTTIFAR. . True Titkge 1]
Tiim Yatom Araglan  Megatif [-] - ALL POZISYOM ACIGI ARTIR™UKSELARTTIFAR. . True Titkge 1]
Tum Yatnm Araglan Megatif -] ALL ZaYIF EKOMOMING True Tiirkge a0
Tiim Yatom Araglan  Megatif [-] - ALL DIS BORG ARTIR™UKSELARTTIFAR. . True Titkge 1]
Tiimratom Araglan Megatif [-]  ALL FaaLiYET DUR True Tiitkge 50
Tiim atinm Araglan - Megatif (-] ALL HIZMET SEKTOR DOSTO*AZALDIP*GERIZA...  DIPLOMA™DIPLOM...  True Tiitkge 50
Tiirn ‘Yatnm Araglan Megatif -] ALL AMLASMA SAGLANAMAT D*SAGLAYA, . True Tiirkge 50
Tiim Yatom Araglan  Megatif [-] - ALL DARBE True Titkge 1]
Tiirn atnm Araglan Megatif () ALL RIiSKIiSTaH AZALDOSOS DOSTO True Tiirke L=1i]
Tiim Yatom Araglan  Pozitif [+]  ALL RISKIiSTAH ARTIR™UKSELARTTIFAR. . True Tiirkge 50
Tiim atinm Araglan - Megatif (-] ALL PaR& ARZ DOSTO*AZALDIP*GERIZA...  DIPLOMA™DIPLOM...  True Tiitkge 50
Tiim atinm Araglan - Megatif (-] ALL SANAYI CIRO DOSTO*AZALDIP*GERIZA...  DIPLOMADIPLOM...  True Tiitkge 50
Tiim Yatinn Araglan Megatif [ ALL BELIRSIZLIK. DEYAM HAKIMEYLEM True Tiitkge 50
Tum Yatnm Araglan Megatif -] ALL 1510 True Inglizce a0
Tiim Yatinn Araglan Megatif [ ALL IHRACAT AZALDOSOSDOSTU'GER...  GERI SAYIMIZ0 True Tiitkge 50
Tiimratom Araglan Megatif [-]  ALL URETiM DURDUARA YERDI®ARA Y. True Tiitkge 50
Tiirn Yatnrn Araglan Pozitif [+)  ALL KURTARMA PROGRAMI CIKTIZE Tl A2 BAS LA True Tiitkge 50
Tiirn atnm Araglan  Pozitif [+)  ALL ISTIHDAM REKOR*ARTTITYOKSELDI True Tiirkge 50

Sekil 6 - Tiirkiye i¢in Ekonomik Psikoloji sozliigi

Bir kelime tanimlanirken etki alani (tim yatirim aracglar1 / tek yatirim araci), isaret
(pozitif / negatif / notr), marka (hepsi / sirket), kilit kelime, AND kosulu, NOT
kosulu, dili, onay sekli (otomatik / elle), kelime basar1 ortalamasi (baslangi¢ degeri:

50) bilgileri girilmektedir (Sekil 6).

Tablo 1 - Kelime tanimlari

Kelime Tamimlan
Genel Eregl Garan Sahol Tuprs Asyab Toplam
Notr 12 0 0 0 0 0 12
Negatif 152 59 45 46 57 45 404
Pozitif 106 44 43 38 51 29 311
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Tablo 2 - Tiirkiye Ekonomik Psikoloji S6zIiigii - Negatif Tanimlamalar 1

Etki Alam Egilim Marka Anahtar Kelime AND Kosulu NOT Kosulu

Tiim Yatirrm Araglari Negatif (-) ALL KREDI NOTU DUSTU*AZALT*DUSUR*KALKTI*KALDIR

Tiim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL FAIZ ARTIR*YUKSEL*ARTTI*ARTIS*CIKTI*BASKI*YUKSEK

Tiim Yatirim Araglar Negatif (-) ALL SAVAS IRAK*SURIYE*ISRAIL*MISIR*IC SVAS

Tiim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL ISID

Tiim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL 17 ARALIK 2013

Tiim Yatirim Aragclar Negatif (-) ALL CARI ACI ARTIS*ARTTI*UZERI*YUKSEK*YUKSEL

Tiim Yatirim Araglari Negatif () ALL ISSIZLIK ARTTI*ARTIS*CIKTI*YUKSEK*ARTIYOR*YUKSEL

Tiim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL TARIM DISI ISTIHDAM AZALDI*AZALIYOR

Tim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL SIYASI BELIRSIZLIK ORTAM*BASLA

Tiim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL MOODY'S I;%g;ﬁlz@i“ S;]ilé%gﬁg%(;?\]TlF*DURAGAN*OLUMSUZ

Tiim Yatirrm Araglari Negatif (-) ALL KURESEL PIYASA DUSUS*NEGATIF*SATIS*ASAGI*YAVAS*GERI*OLUMSUZ

Tiim Yatirim Aragclar Negatif (-) ALL ENFLASYON ARTTI*ARTIS*YUKSEL*UZERI*YUKSEK FARK]|15*MAAS|15
Tim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL ZORUNLU KARSILIK ARTTI*ARTIS*ARTIR

Tiim Yatirrm Araglari Negatif (-) ALL KURESEL KRIZ*KRITIK*OLUMSUZ

Tiim Yatirim Araglar Negatif (-) ALL GORUNUM Elfg?gigi%&RsA[?zAN*DUSUR*DUSTU*ASAGI*BOZUL

Tiim Yatirim Araglar Negatif (-) ALL SANAYI URETIM DUSTU*AZAL*GERI*ZAYIF*DUSUK*DUSUS *NEGATIF GERI SAYIM

Tiim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL DARALMA EKONOMI*PiYASA

Tim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL PARALEL DEVLET*YAPI*MEDYA SEKIL|I0*OLARAK|10

*BICIMDE|10*LIiK|8*INDE|8
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Tablo 3 - Tiirkiye Ekonomik Psikoloji S6zIigii - Negatif Tanimlamalar 2

Etki Alam Egilim Marka Anahtar Kelime AND Kosulu NOT Kosulu
Tiim Yatirrm Araglari Negatif (-) ALL CEMAAT HUKUMET

Tiim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL RISK ISTAH AZAL*DUSUS*DUSTU

Tiim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL MAZOT ARTIR*YUKSEL*ARTTI*ARTIS*CIKTI*ZAM

Tiim Yatirim Araglar Negatif (-) ALL VERGI f&hé;?ggg:}: ;Xéfgh?:é{ (F)rlI{SCTl(SU KU*YUKSER*BORC DUSUK

Tiim Yatirim Aragclar Negatif (-) ALL DARBOGAZ EKONOMI

Tiim Yatirim Araglari Negatif (-) ALL RESESYON

Tiim Yatirrm Araglari Negatif (-) ALL VARLIK ALIM AZALT*SON VER*BITIRDI*BITIRECE

Tiim Yatirim Araglari Negatif (1) ALL IMALAT ENDEKSI DUSUK*ALTINDA*ZAYIF*DUSTU*GERI GERI SAYIM
Tek Yatirrm Aracina Ozel Negatif () ASYAB SORUSTURMA

Tek Yatirrm Aracina Ozel Negatif (1) ASYAB OPERASYON OPERASYONEL
Tek Yatirim Aracina Ozel Negatif (() EREGL YABANCI YATIRIM SATIS*CIKIS*CIKIYOR

Tek Yatirrm Aracina Ozel Negatif (-() EREGL ARCELORMITTAL HISSE SAT*SATIS

Tek Yatirrm Aracina Ozel  Negatif () EREGL CED SURECI BASLA

Tek Yatirrm Aracina Ozel Negatif (-) EREGL HAMMADDE GIDER YUKSEK*PAHALI

Tek Yatirrm Aracina Ozel  Negatif (-() GARAN HEDEF FIYAT NEGATIF*ASAGI*AZALT*INDI*DUSUR*OLUMSUZ

Tek Yatirrm Aracina Ozel  Negatif ()  GARAN ZORUNLUK KARSILIK ARTIR*ARTTI*YUKSEL*CIKAR

Tek Yatirrm Aracina Ozel Negatif () GARAN BATIK KREDI

Tek Yatirrm Aracina Ozel  Negatif () GARAN MEVDUAT CIKIS ARTIR*ARTTI*YUKSEL

Tek Yatirrm Aracina Ozel Negatif (-) TUPRS RAFINERI MARIJI EKSI*DUSUK
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Tablo 4 - Tiirkiye Ekonomik Psikoloji S6zliigii - Pozitif Tanimlamalar 1

Etki Alam Egilim Marka Anahtar Kelime AND Kosulu NOT Kosulu
Tiim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL MOODY'S NOT*ARTIR*ARTIS*OLUMLU*POZITIF

Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL EKONOMI IYILESME*OLUMLU*POZITIF*DUZEL*ILIMLI*IYIMSER  ZAYIF|30
Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL CHZUM SURECI BASARISIZ|30*BITT|30*SONA ER|30
Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL CARI ACI AZAL*DUSUS*DUSTU*GERILE*ALTINDA

Tiim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL iSSiZLIK AZALDI*AZALIYOR*INDi*DUSUK*GERI GERI SAYIM
Tiim Yatirim Aragclar Pozitif (+) ALL TARIM DISI ISTIHDAM  ARTIS*ARTTI

Tiim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL VERGI BARIS*AF*KALDIRIL*INDIi*HAFIFLE*SILIN*MUAFIYET

Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL SIYASI BELIRSIZLIK KALKTI*BITTI

Tim Yatirim Araglart Pozitif (+) ALL ITHALAT AZALDI*AZALIYOR*DUSTU*DUSUS

Tiim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL KURESEL PiYASA POZITIF*ARTIS*ARTTI*ALIM*YUKARI*OLUMLU

Tiim Yatirim Aragclar Pozitif (+) ALL ENFLASYON DUSUS*NEGATIF*AZAL*DUSTU*ALTINDA FARK|15*MAAS|15
Tiim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL ZORUNLU KARSILIK ~ DUSTU*AZALT*DUSUR*KALKTI*KALDIR

Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL BAYRAM HAVASI PIYASA*EKONOMI

Tiim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL GORUNUM POZITIF*ARTIS*ARTTI*YUKARI*OLUMLU

Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL AKARYAKIT DUSTU*DUSUS*INDIRIM

Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL FAIZ INDI*DUSTU*DUSUS*AZALT*TEK HANE

Tiim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL GUVEN ENDEKSI YUKSEK*YUKSEL*ZIRVE*ARTTI*CIKTI

Tiim Yatirim Araclar Pozitif (+) ALL BEKLENTI ARTTI*ARTIS*POZITIF*YUKSEL

Tim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL SIKILASTIRMA PARA*DEVAM

Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL ENERJI FIYAT DUSTU*DUSUS*INDI*AZALT*GERI GERI SAYIM
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Tablo 5 - Tiirkiye Ekonomik Psikoloji S6zIliigii - Pozitif Tanimlamalar 2

Etki Alam Egilim Marka Anahtar Kelime AND Kosulu NOT Kosulu
Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL SANAYI URETIM YUKSEL*ARTTI*ARTI*CIKTI*ZIRVE*YUKSEK*POZITIF

Tiim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL DIS TALEP CANLAN*ARTTI*ARTIS*YUKARI*YUKSEL

Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL ILIMLI EKONOMI*POLITIKA*PIYASA

Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL IMALAT ENDEKSI YUKSEK*YUKSEL*ARTTI*CIKTI*GUCLU

Tiim Yatirrm Araglari Pozitif (+) ALL RISK ISTAH ARTIR*YUKSEL*ARTTI*ARTIS*CIKTI

Tiim Yatirim Aragclar Pozitif (+) ALL IHRACAT YUKSEL*ARTTI*ARTI*CIKTI*POZITIF*YUKSEK*REKOR

Tiim Yatirim Araglari Pozitif (+) ALL BUTCE FAZLA*ARTIS

Tiim Yatirim Araglar Pozitif (+) ALL BARIS SURECI DEVAM]|30*OLUMLU*POZITIF*ILIMLI*I YIMSER*KATKI BASARISIZ[30*BITT|30*SONA ER|30
Tek Yatirim Aracina Ozel  Pozitif (+) ASYAB ODENMIS SERMAYE ARTIR*ARTTI*YUKSEL*CIKAR

Tek Yatiim Aracina Ozel  Pozitif (t) ASYAB NET DONEM KAR

Tek Yatirim Aracina Ozel Pozitif (+) EREGL BEDELSIZ DAGIT*KARAR*ACIKLA*VERECE*PAY

Tek Yatirim Aracina Ozel  Pozitif (+) EREGL SOGUK HADDE KURMA*CALISMA*KAPASITE

Tek Yatiim Aracina Ozel  Pozitif (t) GARAN REKOR KAR

Tek Yatirim Aracina Ozel  Pozitif (+) GARAN KOMISYON GELIR*YUKSEK*GUCLU*ARTAN

Tek Yatirrm Aracina Ozel  Pozitif (+) SAHOL ENERJISA KAPASITE ART

Tek Yatirim Aracma Ozel  Pozitif (+) SAHOL PAZAR PAYI ARTTI*ARTIS*COGAL*YUKSEL*ARTI*YUKARI

Tek Yatirrm Aracina Ozel  Pozitif (+) TUPRS TESVIK

Tek Yatirim Aracina Ozel Pozitif (+) TUPRS RESID UPGRADING
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Hazirlanmig olan sozliiglin agirlikli olarak negatif tanimlardan olustugu goze
carpmaktadir. Sadece Genel kategorisi i¢in nétr tanimlama girilmistir (Tablo 1).
Bunun nedeni ilgili kelimenin daha ¢ok hangi smif haberler (pozitif/negatif)
igerisinde yer aldigin1 gozlemlemektir. Buna ornek olarak Almanya bagbakani
Merkel’i ve yine Tiirkiye’den 6rnek olarak Ali Babacan’i gosterebiliriz. Merkel i¢in
pozitif ve negatif oranlarinin birbirine ¢ok yakin ¢iktig1 goriilmiistiir. Babacan gecen
haberlerin %90 iizerinde pozitif yonlii oldugu tespit edilmistir. Bu da piyasanin

Babacan’1 neden kabinede gérmek istediginin yanitini olusturmaktadir.

Notr tanimlamalar, puanlama yapilirken hesaba katilmamakla birlikte nasil bir etki

gosterecegi bilinemeyen kelimeler icin veya sadece istatistik amagli da kullanilabilir.

2.4. Tarama ve Siniflandirma

Haber arsivinin oriimcek yardimiyla indirilmesi ve sozliigiin olusturulmasi
asamalarindan sonra, Haber Yorumlayici uygulamasi yardimiyla otomatik olarak
siiflandirilmasi ve siiflandirma sonucunun dogruluk oraninin saptanmasi amaciyla

editor kontroliinden geg¢irilmesi saglanmustir.

Otomatik yorumlama/puanlama sirasinda notr kelimeler hesaba katilmadan, sadece
negatif ve pozitif kelimelerin agirlikli ortalamalar1 iizerinden haberlerin isareti

hesaplanmistir.

pozitif KelimeSayisi ) 0
*

LiFP _ (
pozitif Puan negatif KelimeSayis1 + pozitif KelimeSayisi

LifP 100 ( negatifKelimeSayisi ) 0
= —_ *
negatif Puan negatif KelimeSayis1 + pozitif KelimeSayisi

Puanlamalar:

e (-49: Negatif
e 50: Notr
e 51-100: Pozitif

Daha sonraki c¢alismalarda her bir kelime icin basar1 oranlari tutularak, editor

onayina getirmeden otomatik onay mekanizmasi eklenmesi diisliniilmektedir.
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Begin Dale Investment Type
24.01.2013 = Eaquiy
End Date Brand

24.01.2015 > Al

Get Records

I~ | TranDate | TranTime | Title [ Ratio [ Status
2720 20140130 162600 Tikelici Kiedler ve KiediKatt 50 AUTO
2721 20140130 153000 Bankacik Sekidi Mevduatian fn 100 AUTD
2722 240130 153400 “Semae Hareketlerine Hethangi Bi.. 5 AUTD
73 240130 153500 Shel Alaska Prajesin Durdumap... 50 AUTO
2724 2040130 153500 Sipasi ve Ekenomik istikiar Dtururse, 62 AUTO
2726 20140130 154000 Gepmisten Giiniimiize KamuMalyesi Paneli 58 AUTD
2727 20140130 164300 Busa'da Dtomoliv Test Merkezi Meray: 50 AUTD
2728 20140130 164400 Paradre 9505 Miyar TLye ikseldi 50 AUTD
2729 20140130 165100 Maiye Bakan: Saslay'a 25 hiyon 57 AUTO
7730 20140130 165400  Merkez Bankas ezervler 1 Haflada 4.5 0 auTg
2731 20140130 165300 Gegmisten Giiniimiize KamuMalesi” Paneli 76 AUTO
72 240130 1RGO0 Al Akiag: Inegél Mobiyast.. 50 AUTD
2733 2040130 TET400  Bankacik Sekidii Kredi Hacmi 1 Haftads 100 AUTE
734 240130 TET400 Tiketici Kiedler 2489 Mivar TLYe. 100 AUTO
2735 2040190 161500 Passlarde Son Dunm 57 AUTO
2736 20140130 162000 Tomb Doviz Kurlan 50 AUTD
2738 20140130 162500  Gepmigten Giiniimiize KamuMalyesi” Faneli B0 AUTO
2739 20140130 162500  TLyeZamanLaam 8 AUTD
7740 20140130 162300 Ekonomik istikiarszigin Fatuasin 5  REVER
2741 20140130 163400 Bankalararas Dahil Toplam Mevdust 45 100 AUTD
2742 20140130 1E4800  Mehmet Simgek - Gegmisten Gliriimize Kamu.. 61 AUTD
2743 201401390 165000 Rekabet Kuuli Karan 0 FREVER,
2745 2040130 165500 Tiikeitaan is Forumy 77 AUTD
2746 20140190 165500 Macaristan Merkez Bankast Faizler. 43 REVER,
2747 2040130 170600 Tuizm Gelii At 100 AUTD
2749 20140130 174000 Meikez Bankasinn Faiz Kaian 60 AUTD
2750 20140130 174000 Oradofids Laborsluarlar Kuracak 100 AUTD
2751 20140130 175000 Borsa Ginii Yikselgle Tamamlad: 80 AUTD
752 20140130 175400 “KeskeVeig Mahiemieli Dimasa, Cikip 55 aUTd
2753 20140130 180000 Usakts Konu Sati Yiizde 27 Ant 100 AUTD
2755 20140130 181500 ABD Divduncii Cowekte Yiede 32Biblidi B0 AUTO
275 20140130 182500 Epck 2014 Vi Dodal Gaz Tiiketim... 50 AUTD
2757 240130 185000 Tekar 75 AUTD
2750 2040190 201000 ABD'deigsizlk Sigorias Talebinde... 75 REVER,
2759 20140130 211500 Kakinma Bakani Yimaz Agklamas 80 AUTD
2760 20140130 220000 FED'nKaran Ekonomier Tibidansa 0 AUTo
il 140130 A1R00 Idie B Int A0 LT

Sekil 7 - Editor ekrani

Make Group (1

Match whele ward [J
Match Case O

HARCAMA YAPAN BIR ULKE OLDUGUNU KAYDETTL BUTCE ACIGI VE BORG STOKUNU 4|
ASAGI DUSURDUKLERINI VURGULAYAN BABACAN. TURKIVE NIN AVRUPADA KAMU
BORCUNUN MILL! GELIRE ORANI EN DUSUK OLAN ULKELERDEN BiRISI OLDUGUNU
BELIRTTI. BIVASADAKI FINANSMAN IMKANLARININ AGIRLIKLI OLARAK OZEL
SEKTORE YONELMESINI SAGLAMAYA CALISTIKLARINI VE BUNUN DA EKONOMIDE
BUYUME SAGLADIGINI [FADE EDEN BABACAN. TURKIYE DE SON ON YILDA ONEMLI
BIR DONUSUM MEYDANA GELDIGINI KAYDETTI. REFAH SEVIYESI VE MILLI GELIR
OLARAK GELISMI$ ULKELERLE MUKAYESE EDILEBILIR RAKAMLARA ULASTIKLARINI
DILE GETIREN BABACAN, BUNUN DA GELIRIN DAHA ADIL PAYLASILMASINI
SAGLADIGINI, ZENGIN ILE FAKIR ARASINDAKI UCURUMUN AZALDIGINI BILDIRDI.
YOKSULLUKLA MUCADELEDE GOK ONEMLI ADIMLAR ATTIKLARINA DIKKATI GEKEN
BABACAN. TURKIYE DE ORTA SINIFIN GUCLENMESININ TURKIYE'NIN CAZIP BIR I¢
PAZAR OLMASINI DA BERABERINDE GETIRDIGINI VURGULADL TURKIYE DE TEKNOLOJI
KONUSUNDA ONEMLI ¥ATIRIMLAR YAPILDIGINA DA ISARET EDEN BABACAN. AR-GE
VE INOVASYON KONUSUNDA DA OZEL SEKTORE ONEMLI DESTEKLER
SAGLADIKLARINI KAYDETTI. TORKIVENIN ONUMUZDEK! DONEMDEK! BUYUME
POTANSIYELININ COK COK 1¥1BIR NOKTADA OLDUGUNA ISARET EDEN BABACAN,
SON DORT YILDA 6 MILYON YENI SSTIHDAM OLUSTURULDUGUNU BILDIRDI
BASBAKAN YARDIMCISI BABACGAN, $OYLE DEVAM ETTI "ONUMUZDEK{ DONEMDE
KAMU MALIYEST ACISINDAN BAKTIGIMIZDA BUTCE DISIPLININE DEVAM EDECEGIZ.
DEVLETIN DAHA COK PARA HARCAYARAK BUYUMES! MODELI BIZDE YOK. OZEL
SEKTORUMUZUN YINE ON PLANDA OLDUGU BUYUME MODELIYLE EKONOMI
POLITIKALARIMIZI DEVAM ETTIRECEGIZ. EKONOMIK YAPIMIZDA BELKI EN ONEMLL
DIKKAT EDILMESI GEREKEN HUSUS BiZiM TICARET AGIGIMIZ VE CARI AGIGIMIZ, AMA
ONU DA ASAGI CEKEBILMEK IGIN, DAHA MAKUL ORANLARA GCEKEBILMEK ICIN, HEM
KISA VADELI TEDBIRLER, HEM DE ORTA-UZUN VADEDE SONUC VERECEK YAPISAL
REFORMLARI DA HIZLA DEVREYE SOKMAKTAYIZ." TURKIYE DE GUCLU BIR FINANS
SEKTORU BULUNDUGUNA DA [SARET EDEN BABACAN. EKONOMIK iSTIKRAR ICINBU .|

Editor, ekran iizerinde puanlamay1 ve her bir kelimeyi boyanmis olarak gérmektedir.

Otomatik puanlamanin yanlis olmasi durumunda bu ekran iizerinden puanlamayi

degistirebilmekte veya ilgisiz bir haber oldugunu diisiinmesi durumunda bu sonucu

kayitlardan silebilmektedir. Boylece hatali bulunan ve ilgisiz yakalanan haberler de

kayit altina alinmis olup sistemin basar1 oran1 kolaylikla dl¢iilebilmektedir.

(Editér Onayindan Gegmis Haberler igin)
Otomatik Haber Puanlama Basari Oranlari

100% — —
90% —
80% —
70% —
60% —
50% — —
40% I |-
30% N
20% 0 |
0%
GEMEL EREGL GARAN SAHOL
Bazar Orani 93% BE% 83% 04%
Dogru 25992 225 308 238
m Negatif'lerdeki Hatalar 89 23 7 6 20 14
m Pozitif'lerdeki Hatalar 152 8 55 ] 18 21
m| Hatali 241 31 62 15 38 35
Hsilinen 767 35 158 61 35 71

Sekil 8 - Editor onayli haber basar1 oranlari
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2.5. Maximum Entropy

Entropy’nin kelime anlami diizensizlik, karisiklik demektir, beklenmeyen durumlarin
ortaya ¢ikma olasiligini belirtir. Bir sistemin kararsizlik derecesi yalnizca miimkiin
olabilecek durum sayisiyla degil, o durumlarda bulunabilme olasiliklariyla

baglantilidir.
Py =P(X =x;)

Bir (X) sisteminin bulunabilecegi durumlar P; olarak gosterildiginde Entropy

formiilii asagidaki gibi tanimlanmaktadir:

n
H(X) = _ZPi-Lng-Pi
i=1

Logaritma tabani ¢cogunlukla 2 kullanilir. Birim entropi’ye “bit” denir.

Jaynes’e gore, dogru ve tutarli olan bilgi ile bulunan olasiliklar her sonug i¢in en
uygun mesafedeki diizgiin dagilimin elemanlar1 olur. Olasi yanlis sonuglar i¢in
belirsizligi maksimum yapan diizgiin dagilimin kullanilmasin1 6nermektedir. Bu da

entropi’nin maksimize edilmesiyle saglanabilmektedir (Jaynes, 1957), (Baray, 2003).

Biitiin P; degerleri esit oldugunda H(X) maksimize edilmis olur. P; degerleri

asagidaki kosulu saglamak zorundadir:

Pi=1

i=1
Maximum Entropy, ¢ok zor siniflandirma islemlerini yapmak i¢in oldukg¢a kullanigh
bir yontemdir. Konusma etiketleme, climle tanimlama gibi konularda olduk¢a yaygin
kullanilir. Burada 6nemli nokta egitim prosediiriidiir. Daha ¢ok dogal dil islemede

kullanilmaktadir. Biiyiik verilerle c¢alisildiginda smiflandirma  islemlerinin

karmasikligini ve zorlugunu ortadan kaldirmaktadir.
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Calismalarimizda gelistirdigimiz  yeni modeli kiyaslamak i¢in bu ydnteme
basvurulmustur. Testler i¢in SharpEntropy kodu kullanilmistir. Kod tizerinde haber
metinleri okunacak sekilde degisiklik yapilmistir (Northedge, 2006).

Maximum Entropy yontemi ile (veri setinin %10’luk kism1 egitim i¢in kullanilmistir)
ayni veriler iizerinde yapilan calismada GARAN kategorisi i¢in %89.5’liik bir basari
saglanmigtir (NOtr haberler dahil). GENEL kategorisinde ise Notr sonuglar harig
tutuldugunda %99 basar1 saglanmistir. Ancak NoOtr sonuglar hesaplamaya
katildiginda hata orani yiikselmektedir. Editdr onayli kayitlar icerisinde 626 adet
Notr sonucun yaklasik %25’inde hatali islem yapmaktadir. Bu da yaklasik olarak
%6’lik bir hata payma denk gelmektedir. Bu durumda GENEL kategorisi i¢in
%94°1iik bir basar1 saglamaktadir.

GENEL kategorisi i¢in Notr kayitlar disarida tutularak bakildiginda tiim kayitlar
toplaminda (15.460 adet, Notr kayitlar sonuglarin yaklasik %23’{inii olusturmaktadir)
yeni model ile Maximum Entropy arasinda %2.6’lik bir hata farki ortaya
cikmaktadir. Ancak, hata payinin hangi modele eklenecegi incelenmemistir. Eger
Maximum Entropy’nin dogru oldugunu varsayarsak modelimizin %(93-2.6)=%90.4

basarili oldugu varsayimina ulasilabilir.

Performans olarak bakildiginda her iki modelin de tarama siireleri birbirine yakin

cikmaktadir.

Yeni kurulan modelin en biiyiik avantaji, ilgisiz haberlerin arama dis1 birakilabiliyor
olmasidir. Maximum Entropy ve diger 6grenen sistemler, disarida kalmasi gereken
haberleri de puanlamaktadir. Yaklasik 35.000 haberin %35’lik boliimii modelimizde
sonuclara yansitilmamistir. Bunun yaninda, sozliik ilk tanimlanirken bilgi birikimi
gerektiriyor olmasi ise dezavantajdir. Sozliik tanimlandiktan sonra bu dezavantaj

ortadan kalkmaktadir.
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3. Veri

Tablo 6 - Ham veri, islenmis veri ve sozliik bilgileri

Ham Veri (.txt) Sozliik Islenmis Veri
Haber Adet Kelime Taramfl Puanlanan Silinen Ve.Degersiz
Grubu Sayisi Siiresi Veriler
Genel 32.519 270 11,1 dk 19.687 12.832
Sirket 2.222 457 50 sn 1.557 665

Tablo-6’da goriildiigii lizere 6grenme donemi olarak secilen 2014.01.01-2014.08.15
tarih araliginda toplamda 34.741 adet haber i¢in, tanimlanmis olan sézliik yardima ile

tarama yapilarak veriler analize hazir duruma getirilmistir.

Genel haberlerin %39.5’inin tarama islemleri ve editér onayindan sonra analiz
disinda birakildigr goriilmektedir. Otomatik tarama islemlerinden sonra 32.519
kayittan 21.183 adet kayit ilgili olarak isaretlenmis ve puanlanmistir. Editér onayinda

ise 1.496 adet kayit silinmistir.

Sirket haberlerinin ise yine ayni siire¢ takip edilerek %30’u analiz dist birakilmistir.
Tarama islemlerinden sonra 2.222 kaydin 1.917 adedi ilgili isaretlenmis ve editor

tarafindan 360 kayit silinmistir.

Veriler islendikten sonra BIST100 ve sirket senetlerinin ge¢mis tarihli fiyat bilgileri
toplanmistir. Haberler ve fiyat bilgileri “Gilinliik” ve “Saatlik” periyotlarda

eslestirilmigtir.

3.1. Analiz Verisi

Tablo-6’da ozet olarak gdOsterilmis verilerin detaylar1 asagidaki sekillerde
gosterilmigtir. Grafik ve tablolar; tarama sonrasinda puanlanmis ve ilgisiz haberler

disarida birakilmis, islenmis verilerden olusmaktadir.
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GENEL (Aylk) EREGL (Aylik) GARAN (Aylik)
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Sekil 9 - Aylik haber dagilimlari

Uzerinde ¢aligilan veri 2014-01-01 ile 2014-08-15 tarih araliginda oldugu i¢in Sekil

9’daki Agustos ayina ait veriler diger aylara gore diisiik sayilardan olusmaktadir.

Genel kategorisindeki haber dagilimlar1 aylik bazda birbirine olduk¢a yakin
seyretmektedir. Buna ragmen Nisan ayinda hafif bir yiikselme egiliminde oldugu

gbze carpmaktadir.

Nisan ay1 i¢in haber sayisindaki artis tiim grafiklerde benzerlik gostermistir. Nisan
ayindan sonra ise bir azalma s6z konusudur. Aykir1 tutum sergileyen grafikler

genellikle siyasi etkiler altinda yasanan durumlardan kaynaklanmustir.

ASYAB grafigi incelendiginde Agustos ayinda (iki haftalik veri olmasina ragmen)
olduk¢a yiiksek haber akisi yasanmistir. Bu donemdeki haber artisi Ziraat
Bankasi’nin ASYAB kurumunu satin alma konusu ve Bank Asya’nin karindaki
diistis ile ilgilidir. Yine bu donemde haber akislari ile parallel hisse fiyatindaki sert

hareketler nedeniyle siklikla seans durdurma uygulanmigtir.

TUPRS i¢in Mayis ve Haziran doneminde, Tiipras’a kesilen ceza ve yatirimlar ve

ihracatta elde ettigi basarilar nedeniyle yogun bir haber akis1 yasanmustir.
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Genel Haberler Saatlik Dagilimi

EREGL Saatlik Haber Dagilimi
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Sekil 10 - Saatlik haber dagilimlar:

Sirket haberleri farkli bir kaynaktan elde

edildigi i¢in haber akislar1 Sekil 10’da

goriildiigii gibi 06:00 ile 22:00 saatleri arasinda dagilmaktadir. Genel kategorisindeki

haberler ise 03:00 ile 06:00 araliginda seyreklesmekte, diger tiim saatlerde

belirginlesmektedir.

Sirket haberleri i¢in haber akisi saat 08:00 — 11:00 ve 14:00 — 18:00 araliklarinda

yogun bir sekilde devam etmektedir, 09:00 ve 16:00°da en yiiksek diizeye

ulagmaktadir. Genel haberler grafigi incelendiginde ise 08:00 — 18:00 saatleri

arasinda yogunluk goriilmektedir. Bu grupta ise 11:00 ve 14:00 saatleri en yogun

bolgelerdir.

Bu veriler sadece Tiirkiye’de c¢ikan ekonomi ve sirket haberlerinden olusmaktadir.

Dolayistyla yurtdis1 piyasalarindaki haber akislari ile bir iligkisi bulunmamaktadir.
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Genel Haberler (Saatlik) EREGL (Saatlik)
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Sekil 11 - Saatlik haber dagilimlar1 (haberlerin egilimine gore)

Haberlerin, egilime gore incelenmesinin amaci pozitif ve negatif haberlerin hangi
saat diliminde yogunlastigini tespit etmek ve bu araliklardaki fiyat hareketlerini
incelemektir. Burada “Haberler mi fiyat hareketlerinden etkileniyor yoksa fiyatlar m1

haber akisindan etkileniyor?”” sorusunun cevabi aranmaktadir.

Genel haberler (saatlik) grafigi incelendiginde (Sekil 11) saat 07:00 ve 09:00
araliginda negatif haber sayisinin pozitiften fazla oldugu dikkat c¢ekmektedir.
Buradan negatif haberlerin bu saat aralifinda yaymlandig1 ve buna gore alim satim
emirlerinin saat 10.00’dan sonra yapilmasmin mantikli olabilecegi diisiiniilebilir.

Tablo 7 iizerinde detayl1 veriler incelenebilir.

EREGL ve SAHOL verileri i¢in negatif agirlikli saat dilimi bulunmamaktadir.
TURPS igin saat 09:00 diliminde negatif haberler fazla ¢ikmistir. GARAN igin saat
13:00 dilimi ve 19:00°da negatif haber akis1 tespit edilmistir.

31



ASY AB verilerinin farkli bir karakteristige sahip oldugu diisiiniilmektedir. 15:00 ve
16:00’da gelen negatif yonlii haberlerin fiyatlardaki tepki hareketlerini baskilama
yoniinde olabilecegi varsayilabilir. Nitekim bu saatlerde ¢ogunlukla eksi getiri
goriilmektedir, ancak, siklikla seans kapama uygulandigindan dolayr bu varsayimi
dogrulamak ig¢in veriler yetersiz kalmaktadir. Saatlik detaylar i¢in Tablo 8

incelenebilir.

Tablo 7 - Genel haber saatlik dagilimlar (egilime gore)

Genel Haber Saatlik Dagilim (egilime gore)

Saat Negatif Notr Pozitif Toplam Negatif/Toplam Notr/Toplam  Pozitif/Toplam
00:00:00 41 25 47 113 0.36 0.22 0.42
01:00:00 18 12 33 63 0.29 0.19 0.52
02:00:00 3 4 10 17 0.18 0.24 0.59
03:00:00 6 2 11 19 0.32 0.11 0.58
04:00:00 2 2 5 9 0.22 0.22 0.56
05:00:00 8 2 9 19 0.42 0.11 0.47
06:00:00 1 2 4 0.25 0.50 0.25
07:00:00 31 11 20 62 0.50 0.18 0.32
08:00:00 174 97 132 403 0.43 0.24 0.33
09:00:00 531 247 479 1257 0.42 0.20 0.38
10:00:00 690 716 984 2390 0.29 0.30 0.41
11:00:00 872 616 1152 2640 0.33 0.23 0.44
12:00:00 745 456 1155 2356 0.32 0.19 0.49
13:00:00 521 343 1037 1901 0.27 0.18 0.55
14:00:00 631 372 1008 2011 0.31 0.18 0.50
15:00:00 485 368 985 1838 0.26 0.20 0.54
16:00:00 582 420 741 1743 0.33 0.24 0.43
17:00:00 344 217 596 1157 0.30 0.19 0.52
18:00:00 239 118 357 714 0.33 0.17 0.50
19:00:00 76 46 150 272 0.28 0.17 0.55
20:00:00 67 42 98 207 0.32 0.20 0.47
21:00:00 58 35 74 167 0.35 0.21 0.44
22:00:00 44 25 83 152 0.29 0.16 0.55
23:00:00 38 24 70 132 0.29 0.18 0.53

(Tablo 7 ve Tablo 8’de yer alan Negatif, Notr, Pozitif ve Toplam siitunlarinin

birimleri Adet cinsindendir)
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Tablo 8 - Asyab Saatlik Haber Dagilimi1 (egilime gore)

ASYAB Saatlik Haber Dagilim
Saat Negatif Notr Pozitif Toplam Negatif/Toplam Notr/Toplam  Pozitif/Toplam
06:00:00 7 1 9 17 0.41 0.06 0.53
07:00:00 0 0 1 1 0.00 0.00 1.00
08:00:00 8 8 1 17 0.47 0.47 0.06
09:00:00 32 23 41 96 0.33 0.24 0.43
10:00:00 22 12 24 58 0.38 0.21 0.41
11:00:00 13 5 9 27 0.48 0.19 0.33
12:00:00 4 2 5 11 0.36 0.18 0.45
13:00:00 3 2 5 10 0.30 0.20 0.50
14:00:00 7 1 8 16 0.44 0.06 0.50
15:00:00 8 2 6 16 0.50 0.13 0.38
16:00:00 9 3 7 19 0.47 0.16 0.37
17:00:00 3 0 5 8 0.38 0.00 0.63
18:00:00 0 1 1 2 0.00 0.50 0.50
19:00:00 1 0 2 3 0.33 0.00 0.67
20:00:00 0 0 0 0 0.00 0.00 0.00
21:00:00 1 0 0 1 1.00 0.00 0.00
22:00:00 1 0 1 2 0.50 0.00 0.50
23:00:00 0 0 0 0 0.00 0.00 0.00

(Tablo 7 ve Tablo 8’de koyu renkli gosterilen satirlar negatif haberlerin agirlikli

oldugu saatleri belirtmektedir)
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Sekil 12 - Sirket haberleri i¢in karsilagtirmali aylik dagilimlar
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Toplam Sirket Haber Dagilimi
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Sekil 13 - Sirket haberlerinin egilimlerine gore aylik karsilagtirmali dagilin

Sekil 12 ve Sekil 13°te sadece sirketler i¢in (Genel kategorisi disarida birakilarak)

aylik dagilimlar karsilastirmali olarak incelenmistir.

Sekil 12°de TUPRS grafiginin digerlerinden ayristigi goriilmektedir. ASYAB ise
Agustos ayinda farklilik gostermektedir.

Sekil 13 incelendiginde, pozitif haber sayisinin ASYAB disinda negatif haber
sayisinin en az iki kat1 oldugu goriilmektedir. Genel itibari ile pozitif agirlikli haber
yaymlanmistir. N6tr haber sayisinin da SAHOL ve EREGL igin negatif haber
sayisindan yiiksek oldugu goze carpmaktadir.
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3.2. Analiz

Boliim 3.1°de detayli olarak ele alinan veriler, istatistiksel olarak anlamli hale
getirilerek giinliikk (Tablo 9) ve saatlik (Tablo 10) olacak sekilde, genel haberler ve
her bir sirket i¢in ayr1 ayr1 hazirlanmistir. Sirket tablolarinin 6rnekleri eklenmemistir,

sonuclara ve grafiklere ileriki sayfalarda deginilecektir.
Tablo 9 ve Tablo 10°da gosterilen siitunlar

Tarih: Giinlik periyotta gruplanmistir, hafta sonlar1 ve resmi tatiller veriler
icerisinden ¢ikartilmistir. Tatil giinlerine denk gelen haberler, ilk is giiniine

aktarilmustir.

Saat: Saatlik periyotta gruplandirilmistir. Hisse senetleri piyasasinin agilis saatinden
oncesi saat 09:00 dilimine eklenmistir. Kapanis saatinden sonraki kayitlar ise bir
sonraki gilinlin saat 09:00 dilimine aktarilmaktadir. Yani saatlik ¢alisma verileri 09:00

ile 17:00 araligindadir.
BIST100 Kapams: Borsa Istanbul 100 Endeksi kapanis fiyat:.

BIST100 Getiri: Bugiiniin (bu saatin) kapanis fiyatinin bir dnceki giiniin (saatin)

kapanis fiyatina orani ile hesaplanir.

kapam
Getiri = <M> 1
kapanig;_p)

Haber Binary: Giinliik veya saatlik periyotta gruplanan haberlerin egilime gore
sayisal toplamlar1 alinarak hesaplanir (pozitif = 1, negatif = -1 veya notr = 0). Tek

deger belirtir.

Haber Avg. Ratio: 2.4. Tarama ve Siniflandirma baslig1 altinda verilen pozitifPuan
ve negatifPuan formiilleri ile her bir haber i¢in hesaplanan degerlerin ilgili zaman
dilimindeki aritmetik ortalamasidir. Formiillerde hesaplanan degerler [0-100]
araligindadir, ancak Tablo 9 ve Tablo 10’da aritmetik ortalamasi aliman degerler
[100-0-(-100)] araligindadir. Formiilde hesaplanan Notr = 50 degerini aliyorken,

Ratio hesaplanirken 0 “Sifir” degerini almaktadir.
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Tablo 9 - Genel haber kategorisi i¢in Giinliik periyot ¢aligma verisi

Tarih BIST100 Kapamis | BIST100 Getiri | Haber Binary | Haber Avg. Ratio
02.01.2014 66985.82 0.000 1 12.54
03.01.2014 65967.14 -0.015 1 12.87
06.01.2014 68021.99 0.031 1 7.45
07.01.2014 68598.61 0.008 1 8.87
08.01.2014 67331.7 -0.018 1 15.19
09.01.2014 66413.59 -0.014 -1 -2.02
10.01.2014 67912.11 0.023 1 15.00
13.01.2014 68062.29 0.002 1 28.78
14.01.2014 68072.51 0.000 1 21.98

Tablo 10 - Genel haber kategorisi i¢in Saatlik periyot ¢alisma verisi

Tarih Saat lI;(I::;‘ln(:g BIST100 Getiri lli-liil;f‘; Haber Avg. Ratio
02.01.2014 | 09:00:00 66375.20 0.000 1 24.56
02.01.2014 | 10:00:00 66891.36 0.008 1 65.00
02.01.2014 | 11:00:00 66896.48 0.000 -1 -2.00
02.01.2014 | 12:00:00 66510.72 -0.006 -1 4.80
02.01.2014 | 14:00:00 66056.93 -0.007 1 493
02.01.2014 | 15:00:00 66076.54 0.000 -1 2.32
02.01.2014 | 16:00:00 66257.44 0.003 1 40.00
02.01.2014 | 17:00:00 66985.76 0.011 1 -0.50
03.01.2014 | 09:00:00 66853.60 -0.002 -1 -12.25

Tablo 9 ve Tablo 10’da tiim kayitlar listelenmemistir. Giinliik periyotta 160 giinliik,
saatlik periyotta da 1240 saatlik gruplanmis veri ile ¢alisilmistir.

Getiri ile haber istatistiksel verileri arasinda korelasyona (iligki katsayis1) bakilmustir.
Hesaplamalar i¢in Excel uygulamasi kullanilmistir. Tablo 13’de HaberBinary,
HaberAvgRatio ve HaberAdet ile Bistl00Getiri siitunlarinin, giinliik ve saatlik
periyotlar i¢in korelasyonlart bulunmustur. Bu hesaplamalarda haberlerin gecikmeli
olarak etkili olabilecegi diisiiniilmiistiir. Haberlerin giinliikk olarak 10 giine kadar,
saatlik olarak da 10 saate kadar oOtelenerek ilgili zamandaki BIST100 getirisi ile

korelasyonu da hesaplanmustir.

Korelasyon: Iki rassal degisken arasinda dogrusal iliski olup olmadigini ve

biiytlikliigiinii gosterir.
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2= -y
VEE-X)2X(y - )32

Correl(X,Y) =

X,y - Average(dizil), Average(dizi2)
Korelasyona “r” dersek alabilecegi degerler -1 ve +1 araliginda olabilecektir.
-1<r<+1
Iliski katsayis1 0 “sifir” ise karsilastirilan degerler arasinda iliski yoktur. -1 veya +1
degerlerini aliyorsa tam dogrusal bir iliski vardir. Pozitif “r” direkt yonlii bir dogrusal
iliski, negatif “r” ise ters yonli bir dogrusal iliski bulundugunu gosterir (Kumar &

Chaudhary, 2004).

Tablo 13°de hesaplanmis olan korelasyon sonuglar1 gosteriyor ki; haberler (binary,
avg., adet) ile BIST100 getiri arasinda dogrusal bir iligki bulunmamaktadir. Bu
nedenle daha karmasik modellere ihtiya¢ duyulmaktadir.

Tablo 11 - Korelasyon Giinliik Karsilagtirma

Giinliik Periyot
Toplamda ];Ee I:g:rzkégl:e Direk Yonlii Ters Yonli
Migki Yoni fliski Yonii Max. Deger Max. Deger
HaberBinary-BistGetiri + - Gecikmesiz 1 Giin
HaberAvgRatio-BistGetiri - - 7 Giin 1 Giin
HaberAdet-BistGetiri + + 4 Giin 10 Giin
Tablo 12 - Korelasyon Saatlik Karsilastirma
Saatlik Periyot
Toplamda lfeng;leﬂg?:e Direk Yonla Ters Yonlii
Iiski Yoni fliski Yonii Max. Deger Max. Deger
HaberBinary-BistGetiri - - Gecikmesiz 10 Saat
HaberAvgRatio-BistGetiri - - 9 Saat 10 Saat
HaberAdet-BistGetiri - + 8 Saat 7 Saat

Giinliik periyotta (Tablo 11), toplamda iligski yonii pozitif, aldig1 degere gore negatif

cikmistir. Sadece HaberBinary “Gecikmesiz” veride en yiiksek degeri almistir.

Saatlik periyotta (Tablo 12), genel itibari ile negatif yonlil iligki ¢ikmistir. En
yiiksek degerler, yaklasik 1 Giin’e denk gelen 7-10 saat dilimi i¢erisinde olugmustur.
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Tablo 13 - Korelasyon Detay (Gecikmeli Haber ve Bist100 Getiri)

Giinliik Gecikmeli (HaberBinary-BistGetiri)

Gecikme Yok 1 Giinlik | 2 Giinlik | 3 Giinliikk | 4 Glnliik | 5 Giinlik | 6 Giinlik | 7 Glinlik | 8 Giinliik | 9 Giinliik | 10 Giinliik

Korelasyon 0.0340 -0.1221 0.0124 -0.0767 0.0087 -0.0062 -0.0291 0.0007 -0.0854 0.0137 0.0222
Giinliik Gecikmeli (HaberAvgRatio-BistGetiri)

Gecikme Yok 1 Giinliik | 2 Giinlik | 3 Giinliikk | 4 Glinliik | 5 Giinlik | 6 Giinliik | 7 Giinlik | 8 Giinliik | 9 Giinliik | 10 Giinliik

Korelasyon 0.0130 -0.1635 -0.0401 -0.1159 -0.0268 -0.1090 -0.0072 0.1189 -0.0833 0.0180 0.0264

Giinliik Gecikmeli (HaberAdet-BistGetiri)
Gecikme Yok 1 Giinliik | 2 Giinlik | 3 Giinliik | 4 Giinliik | 5 Giinliikk | 6 Giinliik | 7 Giinliik | 8 Giinlik | 9 Giinliik | 10 Giinliik
Korelasyon 0.0697 -0.0357 0.0197 0.0522 -0.0842 0.0280 0.0309 0.0619 -0.0014 -0.0574 0.1000
Saatlik Gecikmeli (HaberBinary-BistGetiri)

Gecikme Yok 1 Saatlik 2 Saatlik 3 Saatlik 4 Saatlik 5 Saatlik 6 Saatlik | 7 Saatlik | 8 Saatlik 9 Saatlik | 10 Saatlik

Korelasyon 0.0210 -0.0941 0.0165 -0.0793 0.0216 -0.0275 -0.0552 0.0180 -0.0599 0.0601 -0.0069
Saatlik Gecikmeli (HaberAvgRatio-BistGetiri)

Gecikme Yok 1 Saatlik 2 Saatlik 3 Saatlik 4 Saatlik 5 Saatlik 6 Saatlik | 7 Saatlik | 8 Saatlik 9 Saatlik | 10 Saatlik

Korelasyon 0.0351 -0.1538 -0.0545 -0.1022 0.0079 -0.0989 -0.0342 0.1389 -0.0241 0.0690 0.0152

Saatlik Gecikmeli (HaberAdet-BistGetiri)
Gecikme Yok 1 Saatlik 2 Saatlik 3 Saatlik 4 Saatlik 5 Saatlik 6 Saatlik | 7 Saatlik | 8 Saatlik 9 Saatlik | 10 Saatlik
Korelasyon 0.0177 -0.0577 0.0090 0.0599 -0.0866 -0.0271 -0.0113 0.0107 -0.0399 -0.1158 0.0827
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Genel Haberler - BIST100 Getiri

e Bzt Getin

s Ha berBinary
s HaberAvgFatio
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Sekil 14 - Genel Haberler Bist100 Getiri (Giinliik) Karsilagtirmasi
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Genel Haberler - BIST100 Getiri (Saatlik)

s BistGetiri
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Sekil 15 - Genel Haberler Bist100 Getiri (Saatlik) Karsilastirmasi
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Genel Haberler - Bistl00 Getiri (4 Giin Gecikmeli )
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Sekil 16 - 4 Giin Gecikmeli Genel Haberler - Bist100 Getiri (Gtinliik)
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Genel Haberler - Bist100 (4 Saat Gecikmeli )

s BistGetir

= HaberBinary

== HaberaveRatio
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Sekil 17 - 4 Saat Gecikmeli Genel Haberler - Bist100 Getiri (Saatlik)
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Sekil 14, Sekil 15, Sekil 16 ve Sekil 17°de kullanilan HaberBinary, HaberAvgRatio
ve BistGetiri veri setleri, grafiklerde belirgin gosterilmek i¢in belli katsayilar ile

carpilmistir.

Sekil 14’de, giinlik periyot i¢in genel haberler ile BIST100 getirileri
karsilagtirilmistir.  Grafik tiizerinde, gozle goriilebilecek ¢ok belirgin bir desen
bulunmamaktadir. 15.05.2014-22.05.2014 tarih araliginda benzer hareket ¢ikmustir.

Kimi zaman Bist100, kimi zaman da haberler 6ncii hareket yapmis goriinmektedir.

Sekil 15°de, saatlik periyot icin genel haberler ile BISTI100 getirileri
karsilagtirilmisgtir. Veri setinde 1.240 kayit bulundugu i¢in sadece belli bir kesiti
sekilde gosterilebilmistir. Genel itibari ile giinliilk grafie benzer karakteristik
gosterirken, HaberBinary’nin hareketi gdze carpmustir. Siyah daireler igerisine alinan
bolgelerde, belli bir siire pozitif haber yaymlandiktan sonra ani diislisler oldugu
diisiiniilmektedir. Yine ayni sekilde tersinin olup olmadigi merak edilmektedir. Bu
varsayimimmizin - dogrulugunu gozlemleyebilmek i¢in bir Portfdy uygulamasi

yazilmistir. Detaylar1 ve sonuglari boliim 3.3’de anlatilmustir.

Sekil 16’da, genel haberler ile BISTI00 getirileri (4 giin gecikmeli)
karsilastirilmistir. Tablo 13 ile birlikte incelendiginde, ters yonlii iliskinin bir miktar

arttigr  goriilmektedir. Bu degisim, korelasyona bakilmadan da gozle

farkedilebilmektedir.

Sekil 17°de, genel haberler ile BIST100 getirileri (4 saat gecikmeli)
karsilagtirilmigtir. Burada da Sekil 15°de bahsedilen HaberBinary verisi, 4 saatlik

gecikme alinmasina ragmen belirginligini kaybetmemistir.

Sirket haberleri icin, grafik ve tablolar eklenmemistir. Aymi calisma sirket

haberlerine uygulandiginda benzer sonuclar alinmaktadir.

ASYAB i¢in korelasyon hesaplandiginda ilging sekilde diger sirket ve genel haber
kategorisinden oldukga yiiksek iligki ¢iktig1 goriilmiistiir. Ancak, yapilan incelemede
seans kapama nedeniyle, getirilerin ¢ogunlukla “sifir” hesaplanmasinin buna neden

olabilecegi diisliniilmektedir.
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3.3. Portfoy

Sekil 15°de gosterilen HaberBinary ile BistGetiri verileri arasinda korelasyon
olmamasina ragmen, belirli bir siire ayn1 ¢izgide devam eden haber akisinin (pozitif
veya negatif) ardindan bazi noktalarda getirilerde biiylik bir degisim yasandig1 gozle
tespit edilmistir. Tespit edilen desenin bir siirekliliginin olup olmadigi konusu
arastirmalarimizi farkl bir noktaya tagimistir: Daha karmasik bir model ile haber
akiglarindan yararlanilabilir mi? Bu konuda zaman 6lgekli portfoy iizerine yapilmis

calismalar mevcuttur (Chen & Szeto, 2012).

Hipotez: “Belirli bir siire ayni ¢izgide devam eden haber akisinin (pozitif veya

negatif) ardindan getirilerde ani bir degisim yasanmaktadir.”

Bu hipotezi dogrulayabilmek ve uygun parametreleri kestirebilmek i¢in bir Portfoy
Stratejisi uygulamasi (Sekil 18) gelistirilmesine karar verilmistir. Uygulama, girilen

parametreler ile ge¢mis veri lizerinde ilgili deseni arayarak sonuca varacaktir.

Ikinci bir portfdy uygulamasi ise yatirimeiya en iyi getiriyi saglayacak sekilde (getiri

odakl1) tasarlanmistir.

Uygulamaya, ilgili yatirnm aracinin tarihsel islenmis verileri aktarilarak, calisilacak

ortam hazirlanir. Notr veriler hesaplama dis1 birakilmistir.
Giris parametreleri asagida tanimlanmaistir:

kgeen+) = {3,4,5,6,7,8,9,10, ...}

deaery = {1.5,2,2.5,3,4,5, ...}

k: ayn1 degerin tekrar sayis1 (HaberBinary),
d: % degisim (BistGetiri),
y: yontem (toplam/tekil)
b: bekleme siiresi (varsayilan maksimum degerler: giinliik = 7 giin, saatlik = 24 saat)

y parametresi tekil secildiginde uygulama %d degisiminin tek seferde aldig1 degeri
kontrol eder. Toplam secenegi tercih edildiginde ise degisimlerin (pozitif/negatif)

belirtilen degere toplamda ilk ulastig1 noktaya kadar bekler.
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Periyot Dedigim [%] Bekleme Siresi

[5aatlk =] Ji5 [24 R
T arih | S aat | [ etiri | Binary | -
0z2.01.2014 09:00:00 0.000 1 -_
0z2.01.2014 10:00:00 0.00a 1
0z2.01.2014 11:00:00 0.000 -1
n2.01.204 12:00:00 -0.008 -1
n2.01.204 14:00:00 -0.007 1
n2.01.204 15:00:00 0.000 -1
n2.0.204 16:00:00 0.003 1
n2.0.204 17.00:00 0.011 1
03012014 09;00:00 -0.002 -1
030,204 10:00:00 0.003 -1
030,204 11.00:00 0.000 1]
n3.0m.20m4 12:00:00 -0.005 1
n3.0m.20m4 14:00:00 -0.007 1
n3.0m.20m4 15:00:00 -0.001 1
03.01.2014 16:00:00 0012 1
03.01.2014 17.00:00 0.00a 1]
06.01.2014 09:00:00 0,004 1]
06.01.2014 10:00:00 0,001 -1 ;I

Sekil 18 - Portfoy Stratejisi Uygulamasi

Portfoy-1 calisma prensibi: Gilinlik veya saatlik veriler Tlzerinde, giris
parametrelerinde belirtilen tiim elemanlar i¢in: k adet tekrar eden desen
yakalandiginda, verilen bekleme siiresi igerisinde %d’lik degisime ulasirsa al/sat
(yeni portfoy olusturma), yine bekleme siiresi igerisinde tek seferde veya toplamda
%d degerine ulastiginda al/sat islemi (portfoyii elden ¢ikartma) yapilir. Eger bekleme
stiresi doldugunda %d degerine ulasilamaz ise kar veya zarar durumuna
bakilmaksizin portfdy elden c¢ikarilir. Sonucta en yiiksek getiri degerine ulasan
strateji tercih edilerek yatirim plani uygulanir. Sekil 22°de akis semast gosterilmistir.

(Portfoy I - sol)

Sirket haberlerinin saatlik periyotta yeterli verisi olmadig1 gerekgesiyle, uygulamada

sadece giinliik periyot degerlendirmeye alinmistir.
Genel haber kategorisi i¢in Tablo 14’de saatlik ve Tablo 15’de giinliik periyotlarda:

k= [3-6],
d=1[1.5-4]
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araliklarinda egitim dénemi sonuglar1 goriilmektedir. Pozitif (+) ve Negatif (-) Binary
degerleri i¢in; secilen k ve d degerlerinde kér edilen islemlerin adetleri, iptal
islemlerinin adetleri (bekleme siiresi doldugu i¢in vazgegilen portfoy), getirileri ve

toplam getirileri hesaplanmustir.

Saatlik periyot (tekil) ve giinliikk periyot (tekil) i¢in pozitif getiriler elde edilmis,
toplam yontemi i¢in negatif getiriler agirlik kazanmistir. Bu durumda hipotezimiz
tekil yontem icin dogru goriinmektedir. Tekil yontemde ani hareketler tespit
edilebilmektedir, ancak; getirisi diisiik kalmaktadir. Test girdilerimizden %d = 1.5,
BIST100 fiyat degisimlerinde en yiiksek tek seferlik degisimi gostermektedir.

Giinliik periyotta bu degisimler saatlik periyoda gore daha ¢ok yakalanmis, ancak;
saatlik periyottaki getiriler daha yiiksek elde edilmistir. Negatif haberlerde sonug
beklenenin aksine farkli ¢ikmistir. Burada getirinin yukar1 ¢iktiktan sonra asagi
inmedigi, tekrar yukar1 hareketini devam ettirdigi goriilmiistiir. Bu da bir bakima
kotii haber karsisinda tepki/firsat alimi olarak diisiintilebilir. Eger negatif haberler

i¢in strateji bu yonde degistirilir ise eksi getiriler art1 yonde degismis olacaktir.

Saatlik periyot: Tablo 14 incelendiginde, (tekil yontem) tiim k degerleri i¢in en
yiiksek getiri d=%]1.5 i¢in ¢ikmustir; yani secilen test araliklarinda BIST100’de, tek
seferdeki en yiiksek degisim %1.5tur. Getiri olarak bakildiginda da yine aym

degerler i¢in maksimum %15.5’1ik bir kazang saglamaktadir.

Yine ayni tabloda, toplam yonteminin sonuglarina bakildiginda stratejimiz k=5,

d=%?2 icin en iyi getiriyi saglamuis, pozitif binary i¢in zarar etmistir.

Giinliik periyot: Tablo 15 incelendiginde, (tekil yontem) tiim k degerleri i¢in en
yiiksek getiri d= %1.5 ve d=%2 i¢in ¢ikmustir. Getiri olarak bakildiginda d=%1.5

daha iyi sonug vermistir ve %4.3 getiri saglamustir.

Yine ayni1 tabloda, toplam yonteminin sonuglarina bakildiginda; k=3, d=%2 i¢in en

1yi getiri saglanmus, geri kalan tiim degerlerde zarar olusmustur.

Bu durumda, tekil yontem en iyi secenek olarak goriinmekle beraber, toplam
yontemde negatif binary i¢in tepki stratejisi uygulanarak daha iyi getiri elde edilmesi

miimkiin goriinmektedir. Yine bekleme siiresi artirilarak etki analizi yapilabilir.
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Tablo 14 - Saatlik Portfoy Stratejileri (Genel Haberler/Bist100)

Saatlik (Tekil) - Bekleme Siiresi Maksimum 24 Saat

Saatlik (Toplam) - Bekleme Siiresi Maksimum 24 Saat

(+) Binary (-) Binary (+) Binary (-) Binary
k %d | KarAdet IptalAdet Getiri | KarAdet IptalAdet Getiri | ToplamGetiri k %d | KarAdet IptalAdet Getiri | KarAdet IptalAdet  Getiri | ToplamGetiri
3 15 7 13 13.6% 1 2 1.9% 15.5% 3 1.5 13 32 -23% 3 6 -10.4% -33.2%
3 20 0 5 -0.2% 0 1 -0.6% -0.8% 3 20 5 26 -18% 1 6 -7.9% -26.3%
3 25 0 1 -0.2% 0 0 0.0% -0.2% 3 25 5 21 -12% 0 6 -9.4% -20.9%
3 30 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 3 30 0 14 -16% 0 5 -5.3% -20.9%
3 40 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 3 40 0 8 -3% 0 2 -2.1% -4.7%
4 15 5 9 9.1% 0 0 0.0% 9.1% 4 1.5 11 21 -17% 1 0 1.6% -15.7%
4 2.0 0 5 -0.2% 0 0 0.0% -0.2% 4 2.0 7 18 -10% 0 0 0.0% -10.0%
4 25 0 1 -0.2% 0 0 0.0% -0.2% 4 25 3 16 -14% 0 0 0.0% -13.9%
4 3.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 4 3.0 0 12 -12% 0 0 0.0% -12.2%
4 4.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 4 4.0 0 5 1% 0 0 0.0% 1.2%
5 1.5 5 4 9.7% 0 0 0.0% 9.7% 5 1.5 8 13 -1% 0 0 0.0% -1.0%
5 20 0 2 -0.2% 0 0 0.0% -0.2% 5 2.0 6 12 10% 0 0 0.0% 9.9%
5 25 0 1 -0.2% 0 0 0.0% -0.2% 5 25 3 10 3% 0 0 0.0% 3.1%
5 3.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 5 3.0 0 4 -2% 0 0 0.0% -1.9%
5 4.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 5 40 0 3 -2% 0 0 0.0% -1.5%
6 15 3 2 6.5% 0 0 0.0% 6.5% 6 1.5 7 11 -5% 0 0 0.0% -4.7%
6 2.0 0 2 -0.2% 0 0 0.0% -0.2% 6 2.0 2 11 -8% 0 0 0.0% -7.9%
6 25 0 1 -0.2% 0 0 0.0% -0.2% 6 25 2 7 -2% 0 0 0.0% -2.2%
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Tablo 15 - Giinliik Portfoy Stratejileri (Genel Haberler/Bist100)

Giinliik (Tekil) - Bekleme Siiresi Maksimum 7 Giin

Giinliik (Toplam) - Bekleme Siiresi Maksimum 7 Giin

(+) Binary (-) Binary (+) Binary (-) Binary
k %d | KarAdet IptalAdet  Getiri | KirAdet IptalAdet  Getiri | Topl.Getiri k  %d | KirAdet IptalAdet Getiri | KirAdet IptalAdet Getiri | Topl.Getiri
3 15 3 1 6.0% 0 1 -1.7% 4.3% 3 1.5 1 1 -0.6% 0 1 -5.3% -5.9%
3 20 0 2 2.1% 0 1 0.0% 2.1% 3 20 1 1 1.5% 0 1 -3.7% -2.2%
3 25 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 3 25 0 1 -3.4% 0 1 -3.7% -7.1%
3 30 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 3 30 0 1 -3.4% 0 1 -3.7% -7.1%
3 40 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 3 40 0 0 0.0% 0 1 -1.0% -1.0%
4 1.5 3 1 6.0% 0 1 -1.7% 4.3% 4 1.5 0 3 -13.9% 0 1 -5.3% -19.2%
4 2.0 0 3 0.8% 0 1 0.0% 0.8% 4 2.0 0 3 -9.4% 0 1 -3.7% -13.1%
4 25 0 1 -1.3% 0 0 0.0% -1.3% 4 2.5 0 1 -3.4% 0 1 -3.7% -7.1%
4 3.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 4 3.0 0 1 -3.4% 0 1 -3.7% -7.1%
4 4.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 4 4.0 0 0 0.0% 0 1 -3.7% -3.7%
5 1.5 3 1 6.0% 0 1 -1.7% 4.3% 5 1.5 0 3 -13.9% 0 1 -5.3% -19.2%
5 20 0 3 0.8% 0 1 0.0% 0.8% 5 20 0 3 -11.8% 0 1 -3.7% -15.5%
5 25 0 1 -1.3% 0 0 0.0% -1.3% 5 25 0 3 -9.4% 0 1 -3.7% -13.1%
5 3.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 5 3.0 0 3 -9.1% 0 1 -3.7% -12.8%
5 4.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0% 5 40 0 2 -11.6% 0 1 -3.7% -15.3%
6 1.5 2 1 4.4% 0 1 -1.7% 2.7% 6 1.5 0 1 -3.4% 0 1 -5.3% -8.7%
6 2.0 0 3 1.5% 0 1 0.0% 1.5% 6 2.0 0 1 -8.4% 0 1 -3.7% -12.1%
6 25 0 2 -0.1% 0 0 0.0% -0.1% 6 25 0 1 -5.8% 0 1 -3.7% -9.5%
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Sekil 19°da BIST100 Giinliik Portfoy Getiri (Tekil) grafigi incelendiginde, tekil
yontemde tim k degerleri i¢in en yiiksek getiri d=%1.5, en diisiik degerler ise
d=%2.5 seviyelerinde olusmaktadir. d degeri artirildik¢a getiriler sifira dogru
yaklagsmaktadir. Bu durum, ilgili tarih araliinda BIST100 giinliik periyot i¢in tek

seferde en biiyiik degisimin %3’ii gegmedigini gostermektedir.

BIST100 Giinliik Portfoy Getiri (Toplam) grafiginden ise bu yontemin dogru bir
yaklagim sergilemedigi anlagilmaktadir. Negatif getiri agirliklidir.

BIST100 Saatlik Portfoy Getiri (Tekil) grafigi incelendiginde, saatlik periyotta
BIST100’deki en yiiksek degisimin d=%1.5 diizeylerinde oldugu anlasilmaktadir.

Yine toplam yonteminde giinliik periyottaki durum gecerlidir.

Sekil 20 ve Sekil 21°de sirketler i¢in hazirlanmis grafikler bulunmaktadir. Bu
grafiklerde de yine toplam yontemi genel itibari ile sonugsuz kalmigtir. Sadece Sahol

icin %9 civarlarinda getiri saglamistir (k =3 ve k =4 en iyi degerleri vermektedir).

Asyab i¢in toplam yontemi hicbir anlam ifade etmemektedir, ancak; tekil yonteminde
genel itibari ile diger sirketlerden daha c¢ok getiri elde etmistir. Dolayisiyla ani

degisimlerin bu hisse senedi fiyatlar1 i¢in siklikla yasandigi sdylenebilir.

Eregl ve Garan, toplam yontemi ile ¢gogunlukla negatif getiri elde etmektedir. Garan,
tekil yontemde daha dengeli goriinmektedir. Eregl ise en iyi getiriyi k = 3, d=%]1.5

degerleriyle saglamistir. Diger degerler i¢in ani si¢gramalar goriinmemektedir.

Sahol i¢in tekil grafik incelendiginde, genel itibari ile pozitif getiri elde ettigi ve d
degeri artirildik¢a getirinin azaldig1 izlenmektedir. Sahol’iin her iki grafiginde de

negatif bir egilim gézlemlenmemistir.

Tiim grafiklerden anlagiliyor ki, %1.5’lik bir degisim her bir yatirnm aracinda, tek

seferde olusabilecek bir deger ve en iyi getiriyi saglayan parametredir.

Tablo 14 ve Tablo 15’de, Portfoy-I stratejisi i¢in 2014.01.01 - 2014.08.15 tarih
araligindaki egitim sonuglari, Tablo 16’da ise 2014.09.01 - 2014.12.31 tarihleri i¢in

test sonuglar1 yer almaktadir (sadece Giinliik-Tekil tablosu gosterilmistir).

Burada egitim tarih araligi ile benzer veriler elde edildigi goriilmektedir.
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Tablo 16 - Portfoy-I Test Tarih Aralig1 Glinliik (Tekil) Getiriler

Giinliik (Tekil) - Bekleme Siiresi Maksimum 7 Giin
(+) Binary (-) Binary
k  %d | KarAdet IptalAdet Getiri | KarAdet IptalAdet Getiri | ToplamGetiri
3 15 1 2 2.2% 0 0 0.0% 2.2%
3 20 1 1 2.6% 0 0 0.0% 2.6%
3 25 0 1 0.4% 0 0 0.0% 0.4%
3 3.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0%
3 40 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0%
4 15 0 2 0.0% 0 0 0.0% 0.0%
4 2.0 0 1 0.4% 0 0 0.0% 0.4%
4 25 0 1 0.4% 0 0 0.0% 0.4%
4 3.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0%
4 4.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0%
5 15 1 1 3.5% 0 0 0.0% 3.5%
5 20 0 1 0.4% 0 0 0.0% 0.4%
5 25 0 1 0.4% 0 0 0.0% 0.4%
5 3.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0%
5 40 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0%
6 15 1 1 3.5% 0 0 0.0% 3.5%
6 20 0 1 0.4% 0 0 0.0% 0.4%
6 25 0 1 0.4% 0 0 0.0% 0.4%
6 3.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0%
6 4.0 0 0 0.0% 0 0 0.0% 0.0%
Portfoy Stratejisi 11

Portfoy Stratejisi I’in sonuglarina bakildig1 zaman ani si¢gramalar1 dogru tespit ettigi,
fakat getiri konusunda yetersiz kaldigi goriilmiistiir. Yine ayni hipotez lizerinden yola

cikilarak, getiri odakli daha basit bir strateji gelistirilmistir.

Portfoy-II igin, Portfoy-I’deki tiim parametreler ve yontemler kullanilmistir.
Bekleme stiresi olarak calisma verisindeki kayit sayisi temel alinmistir. Liste sonuna
kadar gelindiginde portfoy elden ¢ikarilamiyorsa iptal olarak varsayilmistir. Portfoy-I

icin bekleme siiresi kisith tutulmustur.

Portfoy-Il c¢alisma prensibi: Giinlik veya saatlik veriler {izerinde, giris
parametrelerinde belirtilen tiim elemanlar i¢in: k adet tekrar eden desen
yakalandiginda al/sat (yeni portfdy olusturma), %d degerine ulasildiginda al/sat

islemi (portfoyili elden cikartma) yapilir. Eger bekleme siiresi doldugunda (normal
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sartlarda kisa vade iptal islemi bulunmamaktadir) %d degerine ulasilamaz ise kar
veya zarar durumuna bakilmaksizin portfoy elden ¢ikarilir. Sekil 22°de akis semasi

gosterilmistir (Portfoy II - sag).
Tablo 17°de Portfoy-II i¢in saatlik test sonuglar1 listelenmistir:

Tekil yontemde k = 3, d=%2 ile %153 getiri saglamistir. Buradan anlasiliyor ki test
araliginda tek seferde yakaladigi en yiiksek fiyat degisimi %2 civarlarindadir. Hem

pozitif ve hem de negatif binary kazang saglamistir.

Toplam yonteminde ise negatif binary’de; k = 3, d = 4 i¢in %31.6’lik getiri saglamis
ve hi¢ bir adimda zarar etmemistir. Toplam yonteminde pozitif binary

kullanilmamas1 gerektigi anlasilmistir.
Ginliik getiriler incelendiginde, en yiiksek %16°lik bir kazang s6z konusudur.

Portfoy Stratejisi II ile egitim tarih araligi i¢in (2014.01.01 - 2014.08.15) ¢alisma
yapildiginda, yine saatlik tekil yontemde en yliksek %248’lik getiri elde edilmistir
(k=3, d=%2).

Sekil 23‘de, Portfoy Stratejisi I ve II i¢in egitim tarih aralifinda, saatlik getiri
karsilagtirmasi yapilmistir. Portfoy I tekil yontem i¢in d=%2, Portfoy II tekil yontem
icin d=%3 en yiiksek saatlik degisimi yakaladigi degerleri gostermektedir.

Toplam yontemde, Portfoy I icin %d arttikca, negatif getiri sifira yaklasirken,
Portfoy II i¢in sifirdan negatif yonde uzaklasmaktadir.

Bu ¢alisma sonucunda, haberler ve getiri arasinda dogrusal bir iliski ¢ikmazken,
portféy uygulamasi ile haberlerin egilimini eslestirerek basarili bir getiri elde
edilebilecegi anlagilmaktadir. Uygulamada (+) ve (-) binary’ler i¢in tepki veya
normal seyir alim/satim islemlerine gore ayristirma yapilirsa getiri yiizdesi daha da

artacaktir.
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Portfoy I
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Sekil 22 - Portfoy Stratejisi I ve II - Akis Semast
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Tablo 17 - Portfoy II Test Tarih Aralig1 Saatlik Getiriler

Saatlik (Tekil) - Test Tarih Arahg Saatlik (Toplam) - Test Tarih Arahgi
(+) Binary (-) Binary (+) Binary (-) Binary
k %d | KarAdet IptalAdet  Getiri | KirAdet iptalAdet Getiri | Topl.Getiri| |k %d | KarAdet iptalAdet Getiri | KarAdet IptalAdet Getiri | Topl.Getiri
3 15 65 7 114.0% 8 1 15.2% 129.3% 3 1.5 54 18 -54.2% 8 1 11.4% -42.8%
3 20 65 7 136.7% 8 1 16.7% 153.4% 3 20 50 22 -69.0% 8 1 18.1% -50.9%
3 25 0 72 -64.8% 0 9 -8.1% -72.9% 3 25 46 26 -94.0% 8 1 20.5% -73.5%
3 30 0 72 -64.8% 0 9 -8.1% -72.9% 3 3.0 41 31 -132.5% 8 1 23.7% -108.8%
3 40 0 72 -64.8% 0 9 -8.1% -72.9% 3 40 34 38 -161.1% 8 1 31.6% -129.5%
4 15 47 6 80.2% 3 0 6.0% 86.2% 4 1.5 36 17 -72.3% 3 0 4.8% -67.5%
4 2.0 47 6 98.0% 3 0 6.6% 104.6% 4 2.0 32 21 -115.8% 3 0 7.6% -108.2%
4 25 0 53 -47.7% 0 3 -2.7% -50.4% 4 2.5 31 22 -112.3% 3 0 8.6% -103.7%
4 3.0 0 53 -47.7% 0 3 -2.7% -50.4% 4 3.0 26 27 -159.5% 3 0 10.0% -149.5%
4 4.0 0 53 -47.7% 0 3 -2.7% -50.4% 4 4.0 21 32 -178.7% 3 0 12.4% -166.3%
5 1.5 30 5 50.9% 1 0 1.9% 52.8% 5 15 24 11 -44.5% 1 0 1.5% -43.0%
5 2.0 30 5 61.5% 1 0 2.2% 63.7% 5 20 21 14 -62.4% 1 0 2.1% -60.3%
5 25 0 35 -31.5% 0 1 -0.9% -32.4% 5 25 19 16 -80.1% 1 0 2.6% -77.5%
5 3.0 0 35 -31.5% 0 1 -0.9% -32.4% 5 3.0 16 19 -95.3% 1 0 3.4% -91.9%
5 4.0 0 35 -31.5% 0 1 -0.9% -32.4% 5 40 13 22 -119.1% 1 0 4.5% -114.6%
6 15 21 5 35.4% 1 0 1.9% 37.3% 6 1.5 17 9 -27.5% 1 0 1.7% -25.8%
6 2.0 21 5 41.7% 1 0 2.2% 43.9% 6 20 14 12 -46.8% 1 0 2.0% -44.8%
6 25 0 26 -23.4% 0 1 -0.9% -24.3% 6 2.5 12 14 -66.0% 1 0 2.5% -63.5%
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Bistl00 - Saatlik Portfoy Getiri (Tekil)
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Sekil 23 - Portfoy I - Portfoy II Saatlik Egitim Getiri Karsilagtirma
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3.4. BIST100 Analiz

Tablo 18’de BISTI00 i¢in genel istatistikler listelenmistir.  Portfoy
uygulamalarimizda alinan sonuglar bu tablo ile karsilastirildiginda saatlik periyot i¢in
BIST100’lin yaptig1 maksimum degisim yakalanmistir. Ancak, giinliik getiriler i¢in
bunu sdyleyemeyiz. %5 ve -%4’lik degisimler giinliikk hesaplamalarda haber

egilimleri ile eslestirilememistir.

Yatirimci, giinliikk periyotta BIST100’e 02.01.2014 tarihinde girip, 15.08.2014
tarthinde c¢ikmig olsaydi elde edecegi getiri %13.8 olacakti. Portfoy-I giinliik
stratejimiz ile %4.3 kazanmistir, ancak saatlik stratejimiz ile %15.5 kazanmustir.

Yani Portfoy-I Saatlik (Tekil) BIST100’den iyi bir getiri elde etmistir.

Yatirimci, gilinlik periyotta BIST100’e 01.09.2014 tarihinde girip 31.12.2014
tarihinde c¢ikmis olsaydi elde edecegi getiri %6.5 olacakti. Portfoy-1 glinliik
stratejimiz ile %3.5 kazanmustir, ancak saatlik stratejimiz ile %2 kazanmistir. Bu

durumda test araliginda BIST100 kazandirmis olacakti.

Portfoy-II stratejimiz ile egitim aralifinda giinliik (tekil) %35.2, saatlik (tekil) %248
getiri saglayarak BIST100’{in oldukga iizerinde kazandiracaktir. Yine test araliginda

giinliikte %16.2, saatlikte %153 getiri ile BIST100°den fazla kazandiracaktir.

Tablo 18 - Bist100 Genel Veriler

BIST100 Ogrenme Arahig Test Arahg
Baglangi¢ Tarihi 02.01.2014 01.09.2014
Bitis Tarihi 15.08.2014 31.12.2014
Baslangi¢ Degeri 67.367 80.455
Son Deger 76.692 85.721
Minimum 60.753 72.612
Maksimum 84.289 87.048
Saatlik Maksimum Artig 2.38% 2.21%
Saatlik Maksimum Diigiis -2.58% -2.23%
Gunliik Maksimum Artis 5% 3%
Giinliik Maksimum Diisiis -3% -4%
Aylik Maksimum Artis 11.48% 7.52%
Aylik Maksimum Diisiis -6.70% -5.20%
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3.5. Kelime Analiz

Tablo 19‘da egitim ve test tarih araligindaki, ham ve islenmis haberlerin igerisinde
bulunan toplam kelime adetleri gosterilmistir. Tablo 20°de ise Tiirkiye Ekonomik
Psikoloji Sozliglinde tanimlanmis kelimelerin, tarama sonuglari gosterilmistir.

Sonuglar icerisinde Genel ve Sirket kategorilerinin tiimii yer almaktadir.

Tablo 19 - Ham ve Islenmis Haberlerin Icerigindeki Kelime Sayilari

Ham Veri islenmis Veri
Toplam Toplam Haber Basina Toplam Toplam Haber Basina
Haber Kelime Diisen Kelime Haber Kelime Diisen Kelime
Sayis1 Sayis1 Sayis1 Sayis1 Sayis1 Sayist
Egitim 34.741  12.148.407 350 21.244 8.090.935 380
Test 17.137 5.874.144 343 11.106 4.673.015 420

Tablo 20 - Haber Kelime Istatistikleri

Egitim Tvarih Test Tarih Arahg:
Arahg

Toplam Yakalanan Kelime Sayist 120.556 64.165
Haber Basina Yakalanan Ortalama Kelime Sayisi 5.7 5.7
Toplam Yakalanan Pozitif Kelime Sayist 60.507 32.302
Toplam Yakalanan Negatif Kelime Sayisi 51.681 26.817
Toplam Yakalanan Notr Kelime Sayist 8.368 5.046
Bir Haberde Yakalanan En Fazla Kelime Sayist 67 78
Bir Haberde Yakalanan En Az Kelime Sayis1 1 1
Bir Haberde Yakalanan En Fazla Pozitif Kelime Sayisi 34 38
Bir Haberde Yakalanan En Fazla Negatif Kelime Sayist 32 36
Bir Haberde Yakalanan En Fazla No6tr Kelime Sayisi 5 8

Tablo 20 incelendiginde, haber basina diisen yakalanmis kelime oranlarinda, test
tarih araligi icin bir artis goriilmektedir. Sozliik tanimlama asamasinda egitim tarih
araliginda bulunan haberlerden yararlanilmis olmasina ragmen ileri tarihli haberler

i¢cin de bu tanimlamalarin gegerli oldugu anlasilmaktadir.

Haber basina yakalanan ortalama kelime sayisinin artirilmasi i¢in sézligiin

gelistirilmesi gerekmektedir.
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Egitim Tarih Arahgi
Ratio ve Pozitif Kelime Sayis1
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Sekil 25 - Egitim Tarih Arali1 Ratio ve Kelime Sayilari
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Test Tarih Arahg
Ratio ve Pozitif Kelime Sayisi
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Sekil 26 - Test Tarih Aralig1 Ratio ve Kelime Sayilari

Sekil 25 ve Sekil 26’ya gore, yakalanan kelime sayisi arttikga -%3 ile +%3 Ratio
oranlarina yaklasilmakta ve haberlerin egilimi konusunda oldukc¢a hassas bir araliga

gelinmektedir.
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4. Sonuc¢

Tiirkiye’de geriye yonelik veri arsivlerinin elde edilmesi ile ilgili genel olarak
zorluklar yasanmaktadir. Calismamiz igin gerekli haber arsivlerinin temini
konusunda, basvurulan bir¢ok kurumdan ret cevabi alinmistir. Kurumlar verileri
paylasmamig veya fiziksel kosullar nedeniyle uzun siireli arsiv tutmadiklarini 6ne
stirmiislerdir. Gerekli veriler yazilan bir uygulama yardimu ile internet iizerinden elde

edilmis, bu da yliriitiilen ¢calismanin siiresinin olduk¢a uzamasina neden olmustur.

Var olan modellere bagimli kalinmadan, yenilik¢i yaklasimlarla farklt modeller
gelistirilmis ve literatiirde bulunmayan, 6zgiin ¢aligmalar yapilmistir. Bu baglamda
Bag-of-Words modeli gelistirilerek sorgulama o6zelligi eklenmistir. Boylelikle bir
metin iizerinde calisilirken 6grenen sistemlere gerek kalmaksizin, bu sistemler kadar

basarili sonuglar elde edilmistir.

Yeni gelistirilen model ile birlikte, Tiirkiye i¢in heniiz rastlanmamis olan EkonomiK
Psikoloji Sozliigiinlin temeli atilmistir. Dogal dil isleme ile ilgili ¢aligmalar
mevcuttur, ancak ekonomi alaninda boyle bir ¢alisma bulunmamaktadir. Bu s6zliikk
gelistirilmeye acik durumdadir. Sozliik ile ilgili calismalarda, alaninda uzmanlarin

goriisleri alinabilir.

Sozlik tanimlanirken yapilan g¢aligmada varilan genel kani ve istatistiklerimiz
gosteriyor ki, psikolojik olarak negatif egilimli tanimlamalar yapilmaktadir. S6zliikte
tanimlanmis olan kelime gruplarina; genel kategorisi i¢in %56 oraninda negatif, %39
pozitif girig yapildig1 gozlemlenmistir. Buna ragmen islenen haberlerin egilimine
bakildiginda, bunun tam tersi bir goriintii olusmus ve pozitif agirlikli bir veri elde
edilmistir. Bu da gosteriyor ki, inceledigimiz tarih araliginda piyasada pozitif bir algi

olusturulmak istenmektedir.

Giinliik ve saatlik periyotta; Tirkiye ekonomi haberlerinin, pozitif veya negatif
olarak ayristirilarak, BIST100 ve sirket hisselerinin fiyat degisimleri lizerinde etkisi

olduguna dair ampirik bir kanit bulunamamustir.

Literatiirde kullanilan korelasyon, regresyon vb. analiz yontemleri ile, haber
egilimleri ve fiyat degisimleri arasinda bir baglanti kurulamamistir. Daha karmasik
bir model kurularak iki farkli Portfy Stratejisi uygulamas1 gelistirilmistir. Ikinci

strateji, ylksek getiri konusunda umut veren sonuglar iiretmistir. Portfy stratejisi
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uygulamas1 daha da gelistirilerek, minimum portfoyle risksiz getiri elde etme

konusunda c¢aligmalar yiiriitiilebilir.

Sadece Tiirkiye ekonomi haberleri ile calismak genel anlamda istenen sonucu
vermemistir. Ileriki ¢alismalarda, siyasi haberlerin ve diinya olaylar1 kategorilerinin
de veri setine dahil edilmesi diistiniilmektedir. Haberlerin daha kisa periyotlarla
yorumlanmasinin anlik fiyat hareketlerine etkisi incelenebilir. Anlik haber akislar ile
ilgili olarak yine arsiv sikintis1 nedeniyle, calismalar, gecmis veri ile degil anlik
yapilabilir. Sonugta gelistirilmis olan modelimiz 6grenme siireci gerektirmemektedir,

anlik veri lizerinden de calisabilmektedir.
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