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OZET

Bankalar topladiklar1 mevduatlar kredi olarak kullandirirlar ve bunun yaninda da karlarini
maksimize etmek isterler. Bu durumda kredilerin zamaninda bankaya geri 6denmemesi
riski ile karsi karsiya kalabilirler. Takibe diisen kredilerin gelismis ve gelismekte olan
iilkelerde her gegen giin artmasi ve bankalarin bu nedenden dolay:1 krize siirliklenmesi
sorunlu kredi probleminin 6nemini ortaya koymaktadir. Kredilerin geri ddenmesinde
yasanacak bir takim aksakliklar bankacilik sisteminde ve ekonomik yapida olumsuzluklara
neden olmaktadir. Dort boliimden olusan bu c¢alismada, En Kiigiik Kareler (OLS) ve
Quantil Regresyon (QR) yontemleri kullanilarak merkez bankasi reel politika faiz orani,
enflasyon orani, para arzi, reel doviz kuru ve altin fiyatlarinin Mogolistan ekonomisinde
takibe diisen krediler tizerindeki etkileri 2007: 01-2018: 09 tarihleri aras1 aylik veri seti ile
tahmin edilmistir. Takibe diisen krediler orani serisinin normal dagilmamasi ve aykir
degerleri igermesi nedeniyle QR yontem bulgulari OLS’ye gore ekonometrik agidan daha
saglikli bulunmustur. Reel faiz oran1 ve altin fiyatlar artti§inda, takibe diisen krediler orani
yiikselise gecmektedir. Ancak para arzi artis1 ve reel doviz kurundaki artis ise takibe diisen
krediler oranini azaltmaktadir. Elde edilen katsayr bulgulari, OLS’den farklidir ve
quantiller arasinda degisebilmektedir. Egim esitligi Wald istatistigi, quantiller arasinda
beta katsayisinin homojen olmadigina isaret etmektedir. Simetri Wald istatistigi ise
quantillerde asimetrik beta katsayilarinin varligini géstermektedir.
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ABSTRACT

The banks lend their deposits as loans and they aim to maximize their profits. In this case,
they may face the risk of credit not being repaid on time to the bank. An increase in non-
performing loans in developed and developing countries and the fact that banks are
dragged into the crisis due to this reason reveal the importance of problematic credits. A
number of failures in the repayment of loans cause negativities in the banking system and
in the economic structure. In this study, the effects of central bank real policy interest rate,
inflation, money supply, real exchange rate and gold prices on the nonperforming loans
ratio in Mongolia by the monthly data spanning 2007: 01 — 2018: 09 are investigated.
Since the nonperforming loans ratio data is not normally distributed and inherits outliers;
QR results were found to be more robust in terms of econometrics compared to OLS’s. An
increase in the real interest rate and gold prices also increases the nonperforming loans
ratio. However, an increase in the money supply and the real exchange rate diminishes the
nonperforming loans ratio. Results indicate that coefficients are not the same with OLSs’
and vary between quantiles. The slope Wald equality statistic indicates nonhomogeneous
beta coefficients among quantiles, and symmetry Wald statistic indicates an asymmetry
among beta coefficients.
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KISALTMALAR

Bu caligmada kullanilmis kisaltmalar, agiklamalari ile birlikte asagida sunulmustur.

Kisaltmalar Aciklamalar
ABD Amerika Birlesik Devletleri
APY Aktif Pasif Yontemi
BIS Uluslararas1 Yerlesim Bankas1
BOM Mogolistan Merkez Bankas1
CDF Birikimli Yogunluk Fonksiyonu
DD Defter Degeri
GSYIiH Gayri Safi Yurt ici Hasila
IMF Uluslararasi Para Fonu
IMKB Istanbul Menkul Kiymet Borsasi
MOF Mogolistan Mali Diizenleme Komisyonu
MSE Mogol Hisse Senedi Piyasast
NPL Takipteki Kredi
NSO Mogolistan Ulusal Istatistik Ofisi
NO Nakit Oran1
OLS En Kiigiik Kareler
PDF Olasilik Yogunluk Fonksiyonu
PD Piyasa Degeri
QR Quantil Regresyon
ROE Oz Sermaye Karliligi
RAROC Sermayenin risk ayarli getirisi modeli
RMD Risk Maruz Degeri
REER Reel Efektif Doviz Kuru
SCC Tasaruf ve Kredi Kooperatifi
TDB Ticaret ve Kalkinma Bankas1
TDK Tirk Dil Kurumu
TUFE Enflasyon
TVDH Toplam Varlik Devir Hiz1
WTO Diinya Ticaret Orgiitii

WB Diinya Bankasi1



GIRIS

Bankalar, finans sektoriiniin en onemli aktorlerinden biri olarak 6nemini giinden giine
artirmaktadir. Tasarruf sahiplerinden topladiklar1t mevduatlara belirli ve yeterli bir oranda
faiz O6deyerek bilangolarinda pasiflerden elde ettikleri kaynaklar1 aktif kisminda
muhasebelestirilen krediler olarak fon ihtiyaci olan kesime aktarmaktadirlar. Fon arz
edenlerin ve fon ihtiyaci olanlarin bir araya geldigi bu iktisadi faaliyet sonucunda, bankalar
kar saglamalarinin yani sira, énemli bir aktif pasif yonetimi gerektiren kredi riski ile de
kars1 karsiya kalmaktadirlar. Bankalarin vermis oldugu kredilerin geri 6denmeme riski s6z
konusu  olabilmekte, krediler  bilangoda  takibe  diisen  krediler  olarak
siniflandirilabilmektedir.

Bankalar bilisim ve iletisim teknolojilerindeki degisiklikleri ve gelismeleri yakindan takip
ederek, miisterilerine yeni hizmet ve iriinler sunmaktadirlar (Basoglu, Ceylan ve Parasiz,
2001: 420). Finansal iiriinlerdeki ve miisteri portfoylindeki g¢esitlilik, bankalar1 rakiplerini
engellemek i¢in riskli yatirimlar gergeklestirmeye tesvik etmistir. Ayrica, faiz oranlarinda
gecmiste oldugundan daha diisiik bir egilim, bankalarin yatirimcilar1 fonlamalarina ve daha
fazla riskli krediler saglamalarina neden olmaktadir (Yagcilar ve Demir, 2015). Artan kredi
talebi ve bankalarin bor¢ verme noktalarmin yliksek risk alarak bu ihtiyaci karsilama
istekleri, verilen takipteki kredilerin oranini arttirmakta ve bankalarin faaliyetlerini
istikrarli bir sekilde siirdiirmelerini engellemektedir. Onemli miktarlara ulasan takipteki
alacaklar, finansal sektorii ve dolayli olarak reel sektorii olumsuz yonde dogrudan
etkilemektedir.

Ozellikle ¢alismanin temel analizini olusturan makroekonomik degiskenler ile kredi riski
arasindaki iliski bankalarin gelecege doniik projeksiyon yapabilmeleri ve mevcut
durumlarini analiz edebilmeleri agisindan gereklidir. Bu calismada, 6zellikle tiizel kisiler
icin biiyiik dneme sahip olan takipteki alacaklar1 etkileyen bazi dnemli makroekonomik
faktorlerin belirlenmesi ve bu faktorlerin etki yoniinii ve gliciinii ortaya koymak
amaclanmigtir. Problemin makroekonomi iizerinde etkileri oldugu gibi, diger degiskenlerin
de problem tiizerinde ¢esitli etkileri vardir. Sahin (2018), Tiirkiye’de bankacilik sektoriinde
zimmet suguna takipteki kredilerin etkisini En Kii¢iik Kareler (OLS) yontemi ile
incelemistir. Calisma, takipteki kredilerdeki artisin bankaciliktaki zimmet sugundan
mahkiim olmus kisi sayisim artiracagini Tiirkiye ekonomisi i¢in gdstermektedir. Diger

taraftan makroekonomik degiskenler, secim (Layton, 1992), banka kredileri ve diger



finansal degiskenler gibi pek ¢ok alani etkilemektedir. Bu calismada, segilmis bazi
makroekonomik ve finansal degiskenlerin takipteki krediler tizerindeki etkileri Mogolistan
ekonomisi i¢in arastirilmaktadir. Bildigimiz ve arastirabildigimiz kadariyla, Quantil
Regresyon (QR) yonteminin Mogolistan bankacilik sektoriine uygulayan daha once
yapilmis bir calismaya rastlanmamistir. QR yontemi, agiklayici degiskenlerin tepki
degiskeni iizerindeki etkileri diisiik ve yiiksek quantiller i¢in analiz edilebilmesine imkan
vermesi Ve hipotezlerin Mogolistan ekonomisi igin smanmasina yardimci olacagi
diistiniilmektedir.

Tezin igerigi kisaca Ozetlenirse: Caligmanin birinci bolimiinde, Mogolistan ekonomisinin
genel durumu ve bankacilik sektoriiniin genel yapisi sunulmakta, sektore doniik yasal
diizenlemeler aciklanmaktadir. ikinci boliimde, bankacilik sektoriinde riskler umumi kabul
gormiis kural ve uygulamalar ele alinirken kredi riski etkilerinin azaltilmasi amaciyla
kullanilan geleneksel ve gelismis yeni kredi risk oOl¢iim modelleri, teorileri
aciklanmaktadir. Calismanin {iglincii boliimiinde literatlir incelemesi ve bulgurlar,

dordiincii boliimiinde ise degerlendirme ve sonug yer almaktadir.



1. MOGOLISTAN EKONOMISIi VE BANKACILIK SEKTORUNE
GENEL BiR BAKIS

1.1. Mogolistan Ekonomisi
Mogolistan, 3 milyon niifusu 1,6 milyon kilometrekare alaniyla diinyanin en seyrek

niifuslu iilkeleri arasinda yer almaktadir. Ortalama niifus yogunlugu 1 km?de 1,8 kisiye
tekabiil etmektedir. Arazi alan1 bakimindan, diinyanin 18. biiyiik iilkesidir (Mogolistan
Ulusal Istatistik Ofisi (NSO), 2018). 1990’1 yillarda merkezi planl ve kapali ekonomi
rejiminden serbest piyasa ekonomisine gegmesiyle beraber onemli degisimler goriilmiustiir.
Mogolistan'da ekonomik aktivite geleneksel olarak tarima ve hayvancik sektdrlerine
dayanmaktadir. Ayrica bakir, komiir, molibden, kalay, tungsten ve altin gibi biiyiik maden
yataklar1 bulunmaktadir ve madencilik ekonomik aktivitelerinin biiyiik bir bolimiinii
olusturmaktadir. Ekonomik biiyiime, 1996 yilinda bir dizi dogal felaket, diinya bakir ve
kasmir fiyatlarindaki artiglar nedeniyle duraklamadan sonra 1997 ile 1999 yillar1 arasinda
toparlanmistir. Dogu Asya finansal krizinin yansimalari nedeniyle 1998 ve 1999 yillarinda
kamu gelirleri ve ihracat zayiflamistir. Mogolistan 1997'de Diinya Ticaret Orgiitii'ne
(WTO) katilmistir (Montsame News Agency. Mongolia. 2006). Son zamanlarda
Mogolistan ekonomisi madencilikteki artis ve Mogolistan'in Gayri Safi Yurt I¢i Hasila
(GSYIH) biiyiime oranin1 11,7'ye ¢ikarmastyla hizli bir biiyiime gostermistir.

Ekonomi yapis1 agisindan, 2013 verilerine gore tarim sektdrii reel GSYIH nin yiizde 15'ini
olusturmaktadir ve toplam tarimsal {iretimin yiizde 89'unu olusturarak bu sektorde
hayvancilik hakim durumdadir. Tarim sektoriiniin yani sira, madencilik ekonomi i¢in 6nem
tagimaktadir. 2013 yilinda madencilik sektérii GSYIH nin %17'ini olustururken, 2017
yilinda sektér GSYIH nin %23'sini kazanmakta ve sanayi sektdrii iiretiminin %30'sini
olusturmaktadir (NSO, 2018). Ayrica madencilik sektorii geliri de ihracat gelirinin yiizde
80'ini olusturmaktadir. En biiyiigii, 60 yil siirecek rezervlerle en biiyiikk, en zengin
potansiyel maden yataklarindan biri olarak bilinen Oyu Tolgoi'deki altin ve bakir
madenidir. Digeri ise Tavan Tolgoi'nin koklasabilir tag komiirii depozitosunda 6,4 milyar
ton komiir bulundugu tespit edilmistir ve bununla birlikte maddi potansiyelin daha kiigiik
olmasi, en biiyilk madencilik oyuncularini mevduatin i¢ine g¢ekmektedir. Mogolistan
GSYIH’si son yillarda siirekli biiyiime kat etmektedir. Mogolistan ekonomisi, 2009 yilinda
bir takim finansal krizler yasamistir ve o swrada GSYIH biiyiimesi %-1,3 oraninda

daralmistir. Ancak, Cin’den gelen giiclii talep, otoritelerin yabanci yatirnrm ve donar



iilkelerin yardimiyla dogru sekilde yanit vermesiyle o donemi ge¢mistir (Khandsuren,
2013).
2014 yilinda Mogolistan ekonomisinin Oyu Tolgoi madenini genisletme politikalarinin

bakir liretimine baslamastyla ¢ift haneli biiyiimesini neden olmaktadir.
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Sekil 1.1 Reel GSYIH (MNT), biiyiime orani (yillik yiizde degisim).WB, 2018

Ulusal Istatistik Ofisi (NSO)’ne gore, Mogolistan’in reel GSYIH’si, 1992°den 2013’¢
kadar ortalama yiizde 6,07 oraninda artis gostermistir. Tarihin her déneminde GSYIH
biiyiimesi, madencilik sektoriiniin patlamasi nedeniyle 2011 yilinda yiizde 17,5’in en
yiiksek noktasina ulagsmistir. Ancak son iki yilda 2017 yilinda zirve noktasindan yiizde
5,9'ye kadar diismeye devam etmektedir.

Cizelge 1.1 2018 Yilina iliskin mogolistan ekonomik gostergeleri

GSYIH 5 milyar dolar
Enflasyon(TUFE) 6,4%

Kamu borcu 3,5 milyar dolar

Issizlik 6,9%

Kredi notu

Moody's: Bl

Fitch: B+  ‘Diinya Bankasi (WB)

Kaynak: Diinya Bankast
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Sekil 1.2 Sektorlere gore GSYIH. “Yillik istatistik biilteni, NSO”, 2018.

GSYIH, madencilik sektorii yiizde 23, tarimsal iiretim yiizde 10, toplam ve kiigiik ticaret
sektorleri yiizde 10, isleme endiistrisi yiizde 9 gerceklesmistir. Ancak son yillarda tarim
sektorli ¢cok yogun bir sekilde biiylimiis, iktisadi biiylimeye en fazla katkida bulunmustur.
Ayrica madencilik sektoriiniin payr da artis gostermektedir. Tarim sektorii, elverisli hava
kosullart nedeniyle 2013 yilinda yiizde 13,5 oraninda biiylimiistiir. Tarim, sert bir kis
sonrast 2010 ve 2011 yillarindaki daralmay: takiben, {ist iiste alti ¢eyrek boyunca giiclii
biiyiimeye (yiizde 20'nin {izerinde) devam etmektedir. GSYIH nin yaklasik yiizde 16'sin1
olusturan tarimsal iretim, toplam GSYIH biiyiimesinin yiizde 2'sine katkida
bulundurmaktadir. 2017 yilinin sonunda, iilkede 20,1 milyon koyun; 19,2 milyon keci; 2,9
milyon sigir; 2,6 milyon at ve 0,3 milyon deve olmak tizere 45,1 milyon canli hayvan
sayillirmistir (NSO, 2017). Bir onceki yila gore yiizde 10,3 daha ylikselmistir. Son ¢eyrekte
imalat sanayii ve toptan perakende sektorlerinde biiyiime yavaslamis ve sirasiyla yiizde 6,8
ve ylzde 17'ye ulasilmistir, ancak imalat bir onceki yila gore yilizde 2,6 toptan ve
perakende ise Onceki yila gore yiizde 7 artmaktadir. Bu zayif performansa, yiiksek
enflasyon ve kurdaki deger diisiikliigii karsisinda zayif i¢ talebi gosteren biiyiik bir ithalat
diisiisii eslik etmistir. Son c¢eyrekte imalat sanayii ve toptan perakende sektdrlerinde
biliylime yavaslamis ve sirasiyla yiizde 6,8 ve ylizde 17'ye ulagsmis, ancak imalat onceki yila
gore ylizde 2,6 toptan ve perakende ise bir dnceki yila gore yiizde 7 daha yiiksekmis (NSO,
2018).
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IMF (Uluslararas1 Para Fonu), Mogolistan icin 2017 biiyiime projeksiyonunu yiizde
2,0'den yiizde 3,3'e yiikseltmistir. 2016 yilinda, Mogolistan hiikiimetin asir1 mal ihracati ve
emtia ihracatindan elde ettigi gelirin diismesi nedeniyle ekonomik krizden etkilenmistir.
Mogolistan hiikiimeti mali agigin1 ylizde 17 yerine gayri safi yurti¢i hasilaya yiizde 7,5
oraninda diisiirmek i¢in biitge indirimleri yapmasina ragmen biiylime tahmini yilikselmistir.

Mogolistan IMF’den 5 defa yardim almistir.

25.
22,1

20. A

0/17,8 \
15.

13,0
10,4 o— Enflasyon
10. V59
5 P 64
0 \4-9./1’1
' N~ [ee] (o)) o — N o <t Lo ({e) N~

o o o — — — — — — — —

o o o o o o o o o o o

N N N AN N N N N N N N

Sekil 1.4 Enflasyon. “Yillik istatistik biilteni, NSO”, 2018.

NSO'ne gore yillik bazda ortalama enflasyon orani 2007 ve 2017 yillar1 arasinda yiizde
10,21'dir. Enflasyon orani 2008 yilinda ylizde 22,1'ya ulagmistir. Enflasyon, 2016°da
tarihteki en diisiik puan olan ylizde 1,1’a diistiikten sonra yiikselis egilimi gostermistir.

2017 yili sonunda yiizde 6,4 ulagsmistir.
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Sekil 1.5 Issizlik. “Yillik istatistik biilteni, NSO”, 2018.

Istatistiklerin en son giincellemesi, 2017 yilinda issizlik oranmin %9,4 seviyesinde
gerceklestigini gdstermektedir. Her yil yaklasik olarak onceki yila benzer sekilde sadece
yiizde 0,1 ya da 0,2 oraninda fark oldugu goriilmektedir. 2009 ve 2017 yillarda kriz
nedeniyle yiiksek orani gdstermektedir. Bu agik bir sekilde Mogolistan igsizlik oraninin
sert hava kosullar1 ve mevsime bagh is nedeniyle gii¢lii bir sekilde mevsimsel bir yapiya
sahip oldugu anlamina gelmektedir.

1.2. Finansal Sektor
Mogol mali sisteminde ticari bankalar agirlikli bir yapiya sahiptir. Sigorta ve hisse senedi

piyasasi dahil olmak f{izere, banka dis1 finansal sektoriin agirhgr goreli daha disiiktiir.
Mogolistan finans sektdrii 2007'den bu yana yiikselen bir trend izlemekte ve aktif varlig
2007 yilina kiyasla 6 kat daha fazla artmistir. Bu donemde finansal sektoriin aktif
bliylimesi ortalama yilizde 41, zirve noktast ise 2011 yilinda yiizde 83 olmustur
(Mogolistan Bankas1 ve Mali Diizenleme Komisyonu, 2018).

Cizelge 1.2 Finans sektorii yapi, (milyar ABD dolari)

Varhk Kar Esitlik

2018

Miktar % Miktar % Miktar %
Bankacilik 11789 955 23,0 70,1 1346,0 79,1
Banka Dis1 Finansal 321 3,0 24,0 23,5 236,0 19,1
Kurum
Sigorta 85 0,8 5,0 4,5 43,0 3,5
Tasarruf ve Kredi Birligi 46 0,4 1,6 1,5 9,9 0,8
Menkul Kiymetler 37 0,3 0,4 0,4 273,0 2,2
Katilimcisi

2017
Bankacilik 11721 95,7 82,0 79,9 1338,0 80,1
Banka Dis1 Finansal 254 2,8 19,0 17,0 173,0 14,0
Kurum

Sigorta 71 0,8 2,9 2,6 38,0 3,1




Tasarruf ve Kredi Birligi 40 0,4 0,9 0,8 8,6 0,7
Menkul Kiymetler 28 0,3 -0,3 -0,3 2,5 2,0
Katilimeisi

Kaynak: Mogolistan Bankasi ve Mali Diizenleme Komisyonu

Mevcut dolarizasyon diizeyi, Mogolistan finansal sektoriinii riske atmaktadir. Mogolistan
Merkez Bankasi (BOM) devlete ait bir limitet sirkettir. Yetkililer, BOM" finanse etme
segeneklerini ve biitcelerini ve diger uygulamalarimi yakindan degerlendirmelidirler.
Bankacilik sistemi i¢in toplam finansal saglamlik gostergeleri krizin kismi iyilesme

katettigini gostermektedir.
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H Banka dis1 Finansal Kurum
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H Menkul Kiymetler Katilimcisi

Sekil 1.6 Finans sektorii yapi, BOM, 2018

Mogolistan'in finans sektorii su anda 2 devlet bankasi1 ve geri kalan, 6zel miilkiyete ait
bankalarla birlikte toplam 14 ticari bankadan olusmaktadir. Bankalar, sistem varliklarinin
%96'sindan fazlasini kontrol etmeye baslamistir. Banka dis1 finans kuruluslari, 535 mikro
finans sirketi, 290 tasarruf ve kredi kooperatifi (SCC), 17 sigorta sirketi ve 88 menkul
kiymet/araci kurum gibi varliklarin yaklasik %3,5'ini olusturmaktadir. Finansal kiralama
hala diisiik bir gelisme diizeyindedir (Y1llik istatistik biilteni, “Mogolistan Mali Diizenleme
Komisyonu (MOF)”, 2018).

Sistem, toplam bankacilik varliklarinin %87'sini olusturan ilk 5 banka ile yogunlagma
gostermektedir. Banka kredileri, toplam aktiflerin %50'sini olusturan temel gelir kaynagi
durumundadir. Kredilerin biiylik bir kism1 Mogolistan’in bagkenti olan Ulaanbaatar'da ve
yaklagik %80 ve sektorler acisindan, ticaret, insaat, gayrimenkul, madencilik ve imalatta
yaklasik %65'dir (Yillik istatistik biilteni, BOM, 2019).

Mikro finans sirketleri toplam finans sektorii kredilerinin yaklagik yilizde 2'sini
olustururken, SCC'ler toplam finansal sektor kredilerinin yiizde 1'inden azini
olusturmaktadir. Mikro finans sirketleri yaklasik %30'u borg alan tilke ¢apinda yaklasik bir

buguk milyon miisteriye hizmet vermektedir. Ote yandan, ¢ogunlukla diisiik gelirli ve



kirsal hanelerde yaklasik 53.000 miisteriye hizmet veren 290 SCC bulunmaktadir (Yillik
istatistik bilteni, “MOF”, 2019).

Mogolistan'in sigortacilik sektorii son zamanlarda yeni yeni gelismektedir. Faaliyette
bulunan 17 sigorta sirketinin toplam sermayesi 2018 yilinda yaklasik 41,7 milyon ABD
dolaridir. MOF'dan alinan verilere gére 2010 yili itibariyle toplam primlerin 23,4 milyon
dolar esdegerine ulastigi goriilmektedir. Yazilan primlerin %80'inden fazlasi miilk sigortasi
ile ilgilidir. Geri kalanlar genel sigorta ile ugrasirken, 2008 yilinda kurulmus tek bir hayat
sigortas1 sirketi var. 2005 yilinda, Diinya Bankasi (WB) niifusun yaklasik %30'unu
olusturan ¢obanlart korumak i¢in endeksle baglantili sigortay1 en ¢ok iklim degisikligi ve
hayvan 6liimlerine maruz birakmistir (WB, 2006).

Mogol hisse senedi piyasast (MSE), 1991 yilinda iilkede biiyiikk olgekli isletmelerin
Ozellestirilmesi i¢in bir ara¢ olarak hizmet vermek iizere kurulmustur. 2000 yilinin Kasim
ayinda, Devlet tahvilleri hisse senedi piyasasinda agik artirmaya baslamistir. Mart 2017
itibariyle MSE'de toplam piyasa degeri 4,2 milyar ABD dolar1 olan 332 kayith sirket
faaliyet gostermektedir. Hisse senedi ihrag eden firmalar esas olarak madencilik sektoriine
faaliyet gostermektedir. Yatirimeilar yaklasik %99'u birey ve %1'1 kurum olmak iizere
yaklasik 800.000 hesap olusturuyor. ikincisi cogunlukla yatirim fonlaridir. Su anda aracilik
hizmeti lisans1 olan 24 firma vardir (NSO, 2018).

1.3. Bankacilik Sektorii
Bankacilik sistemi — Sekil 1.6’de gosterdigi gibi Mogolistan finans sisteminin onemli 6gesi

sayllmaktadir. Mogolistan'in bankacilik sistemi daha etkin ve giivenilir hale gelmektedir.
Ancak system igindeki bazi bankalarin denetim siireci iginde olmasi ve uluslararasi
standartlara ulagmas i¢inde bulunulan dénemde miimkiin gdzikkmemektedir. Ulkede pazar
ilkelerine dayanan iki asamali bankacilik sistemi (birinci basamakta BOM, ikinci
basamakta ticari bankalar) faaliyet gostermektedir. Birinci asamada Merkez Bankas1 yani
BOM yer almaktadir ve “Mogolistan Merkez Bankasi Hakkinda” kanun ile temelde
diizenlenmektedir. BOM bankalara calisma izni i¢in gerekli olan lisanslar1 vermekte ve
gerekli denetimleri gerceklestirmektedir (Adelet Bakanligi, 2014). Mogolistan’da 1990
yilinda yasanan rejim degisikligini takiben serbest ekonomi kurallar1 benimsenmis, piyasa
ekonomisinin gerektirdigi iizere bankacilik sektorii de reformlara tabi tutulmustur. Kamu
bankalar1 bu siirecte yeniden yapilandirilmig, bilanco yapilar saglamlastirilmis ve 6zel
bankalarin gelisimi tesvik edilmistir. BOM gevsek para politikasi kurallar1 uygulamis ve
bankacilik sistemi daha esnek hale getirilmistir. Diger yapisal doniisiimii izlemis tilkelerde

oldugu gibi 6zel banka sayisinda hizli bir artis yasanmistir. Ancak siire¢ igerisinde
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bankacilik sektoriinde yogunlagsma kendini hissettirmistir. Mogolistan bankacilik
sisteminde yogunlasma diizeyi %69 civarindadir. 3 bankanin (Ticaret ve Kalkinma
Bankas1 (TDB), Kaan Bank, Golomt Bank) aktifleri, toplam aktiflerin %69’sini
olusturmaktadir. Ulkedeki bankalarin kayith sermayelerinin %39,2’si; mevduatlarin
%61,9°u; kredi portfoylerinin %58,2’si bu ii¢ bankaya aittir. 2018 yilinin son ¢eyregine
gore Mogolistan'da 15 banka, 1512 banka subesi ile faaliyet gostermektedir. Bu bankalar
arasinda iki tanesi devlet ve 13 tanesi 6zel bankadir (BOM, 2018).

1.3.1. Mogolistan Bankacilik Sisteminin Gelisme Asamalari
Mogolistan’da bankacilik sektoriindeki degisim belirli donemlere ayrilarak incelenebilir.

Ik olarak Mogol imparatorlugu'ndaki bankacilik sistemi, sonra 1921-1990 aras1 dénem,
son olarak 1991°den beri bankacilik sektorii ayri basliklar altinda asagida kisaca
sunulacaktir
1.3.1.1. Mogol imparatorlugundaki bankacilik sistemi (1224 — 1260)
Cengiz Han doneminde Mogollar, "Mogolistan'in Gizli Tarihi" sukses denilen paray1
kullanmiglardir. 1224-1225'te Cengiz Han'in kararnamesi, “Biiylik Cengiz Han1” nin diger
tarafindaki “Genel Gergegin Gergegi” nin iistiinde tutulmustur. 1227°de, Cengiz Han, ilk
paray1r Mogolistan devlet hiikiimetinin kurulmasindan 21 yil sonra bastirmistir. Para "kilict
tastyan bir adam portresi" dir. Mogol Imparatorlugu'ndaki altin, giimiis ve bronz
dokiimlerine ek olarak, 100'den fazla kagit tiirii de tiretilmistir. Miinkh Khan, 1253 yilinda
"Para Otoritesini" kurulmustur. Bir baski sayis1 ¢ok sayida madeni para, madeni para ve
madeni para yaratilmistir ve 1253'te banka "Nakit Boliimii" veya mevcut nakit bankasi
adin1 vermistir. Bu donemde, o zamanki madeni parasi belli bir miktar para birimi
belirtmemis, ancak parayr faturalardan ayirmamis, 1241'de "Biiyilk Mogol parasi" adi
verilen paraya ilk olarak "Bir" verilmistir. Kublai Han, 1260 yilinda bir bildiri parasi
cikarilmigtir. Yuan Hanedanligi 6demesinin ana araci kagit paradir ve kagit para
birimlerinin kullaniminda 6nemli bir adimdir. 1260 yilinda, Mogol Imparatorlugu'nun
Bankas1 bir "Para Bankas1" kurulmustur (https://www.oecd.org/countries/mongolia).
1.3.1.2. 1921 - 1990 aras1 donemdeki bankacilik sistemi

Mangu'nun baskist sirasinda tamamen yikilan Mogol bankacilik sistemi, 1921 devrimini
takiben yeni bir asamaya gec¢mistir. Bu doneminde, ulusal sanayi ve bankaciligin
gelistirilmesi ¢abalar1 6n plana ¢ikmistir. Ulke ve ekonomi ile ilgili birgok 6nlemin
baslamasina dayanan ulusal bankalar, para birimleri ve bankacilik sisteminin olusturulmasi
onemlidir. 2 Haziran 1924'te Mogolistan Ticaret ve Sanayi Bankasi (daha sonra

Mogolistan Bankasi), Mogolistan ve eski Sovyetler Birligi ortak girisimi olarak
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kurulmustur. Banka'nin ilk sermayesi 260.000 yanchaan (eski yasal degisim araci) dir ve
18 eski Sovyet subay1 ve 4 Mogol subayi ile toplam 22 personel bankay1 olusturmustur.
Bu, BOM'nin da kurulusu olarak 6ne ¢ikan bir olaydir. Mogolistan Bankasi'nin temel
islevleri Mogolistan ulusal para birimini, Togrog, ticaret faaliyetlerini finanse etmesi,
iriinlerin arz ve fiyatlarinin diizenlenmesi, 1920'deki para reformu nedeniyle ticari
kuruluslara bor¢ verilmesidir. Mogol memurlari, personelin sadece yiizde 20'sini
olusturulmustur. 1950'lerde Mogolistan Bankasi'nin yapisi genisletilmis, yerel subeler
kurulmus, eski Sovyet subaylarinin yardimi ile ulusal personel egitilmis ve personelin
yiizde 98'ini olugturulmustur. 1954 yilinda eski Sovyetler Birligi Mogolistan Merkezindeki
hisse senetlerini Mogolistan Devletine devretmis ve Mogolistan Merkezine Mogolistan
Devlet Bankasi ad1 verilmistir. 1921°den 1990°a kadar Mogolistan sosyalizm ile yonetilen
bir iilkedir. Merkezi olarak planlanan ekonomi sirasinda, finans sektorii tek bir tekel
bankacilik sistemi altinda ¢alismaktadir. Bu siirecte piyasada 21 banka subesi, 164 kasiyer
faaliyet gostermislerdir.
1.3.1.3.  1991°den bugiine kadar bankacilik sektorii

1990 yillinda Mogolistan Cumbhuriyeti serbest piyasa ekonomisine gecisle ilgili
ekonominin tiim alanlarinda oldugu gibi bankacilik sisteminde de liberal reformlara
baglanmigtir. Mayis 1991°de Parlamento, Bankacilik Yasasi’n1i kabul etmistir. 1991
sonunda merkez bankasi ve ticari bankalarinin faaliyetlerini diizenleyen yasal altyapinin
olusturulmasi ile baglanmistir.

Kuruldugu ilk giinden itibaren BOM’un ana faaliyet yonii belirlenmistir. Bunlar:

. Para birimlerini islem haline getirmek;

. Ekonomide para arzim1 koordine ederek para politikasinin olusturulmas: ve
uygulanmast;

. Hiikiimetin mali araci olarak hareket etmek;

. Bankacilik faaliyetlerinin denetlenmek;

. Bankalar aras1 6demeler ve yerlesimlerin diizenlenmek;

. Devletin yabanci para rezervlerini tutmak ve yonetmek.

Glinlimiizde BOM, ulusal para biriminin istikrar1 konusundaki temel amacina ulasmak i¢in
para politikas1 tasarlamak ve uygulamaktadir. Islevleri arasinda faiz oranlarinin ve déviz
kurlarinin yonetimi, devlet bor¢lanmasinin gézetimi; bankalar aras1 uzlagmalarin gézetimi
ve bor¢ verilmesi; banknotlarin basilmasi ve ihra¢ edilmesi; Mogolistan’in uluslararasi

rezervlerinin yonetimi ve bankalarin mali denetimi yer almaktadir. BOM hiikiimetten
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bagimsizdir. BOM valisi alti yillik bir siire i¢in devlet Biiyilkk Khural (parlamento)
tarafindan atanir ve parlamentoya rapor vermektedir.

1994 yilinin ortalarinda hiikiimetin katilimi ve buna bagli ahlaki tehlike sorunlarinin
sonuglar, 1996 ve 1998-1999 yillarinda bankacilik krizlerine yol agan ana etkenler
olmustur. BOM’nin asil gorevi, yiiksek enflasyonu yavaslatmak ve sorunlu bankacilik
sektoriine olan giivenini artirmaktadir. Bankanin ilk gegis asamasinda uyguladigi kredi
tavanlari, mevduatlar ve kredi faiz orani kontrolii, bankacilik sektoriinlin gelismesiyle
ortadan kaldirilmistir. Buna ek olarak, BOM, 1991°de ¢ekilen smirlar, 1993’te Merkez
bankas1 Bonolar1 ve 1995°te piyasa tarafindan belirlenen oranlarda diizenli bir yeniden
finansman agik artirmasi i¢in rezerv gereklilikleri getirmistir. Bu 6nlemler bazi devlet
bankalarinin 6zellestirilmesi ile Ortiismiistiir. Uygun bir para politikasinin uygulanmasi
sonucunda, isletmelerin ve bireylerin bankacilik sistemine olan giivenleri yeniden
saglanmig ve finansal aracilik derinlesmistir (BOM, 2016:25).

Her ne kadar finansal ve ekonomik kiiresel kriz Mogolistan ekonomisini dogrudan
etkilemese de 6zellikle dis finansman ve dis 6demeler dengesi boyutunda etkilenmeler s6z
konusu olmustur. Ulkenin emtia ihracati azalmis, dogrudan yabanci sermaye girislerinde
azaliglar gozlemlenmis, bu da doviz rezervlerini olumsuz etkilemistir. Kamu
harcamalarindaki artiglar ve sosyal transferlerin genisleyen boyutu enflasyon oraninin
Agustos 2008 tarihinde yaklasik %33’e kadar artmasina yol agmistir. Siireci yonetmek
adma BOM siki para politikast izleme karart almigtir. BOM’un Mogolistan
ekonomisindeki temel gorevini yapabilmek i¢in politika araglari, rezerv yonetimi ve agik
piyasa islemlerinden (API) yararlanmistir. Krizi takiben BOM daha 6nce kullandig1 rezerv
para aracini birakarak bir hafta vadeli bono faiz oranini politika faizi olarak kullanmaya
baglamistir ve siki para politikas1 kurallarini izlemistir. Kambiyo rejimi ile ilgili olarak,
sabit kur rejimini 1993 yilindan itibaren terk ederek serbest doviz kuru sistemini
benimsemistir. Boylece Togrog’un diger yabanci para birimleri karsisindaki degeri arz ve
talep kosullarina gore belirlenmeye baslamistir.

Mogolistan bankacilik sektoriinde 1990’1 yillarda ortaya konulan yeniden yapilandirma
planlar1 yasanan krizler neticesinde beklenen etkileri gostermemistir. 2000 yilindan
itibaren uygulanmaya baslayan program zamanla bankacilik sektoriinde sermaye artigin1 da
zorunlu kilmistir. Ornegin 2015 yilinda bankalar igin minimum sermaye gereksinimi
yaklagik 23 milyon dolara yiikseltilmistir. Ayrica siire¢ igerisinde banka birlesmelerinde

de artig goriilmiistiir.
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Subat 2019 itibariyle Mogolistan’da 15 banka faaliyet gostermektedir. 13 6zel bankadan 6
tanesi yabanci yatirrm yapmustir. 2009 yilinda bankanin toplam aktifleri GSYIH'nin
%73'linii olusturmaktadir. Odenmemis kredilerin GSYIH'ye oram1 %32,9'a ulasirken,
mevduatin GSYIH'ye oram1 %42,9 olmustur. Bankacilik sektdriinii 1990'larda yeniden
yapilandirmaya yonelik ¢abalar, banka kapanmasi ve kamu fonlarinin yiiksek maliyetli
enjeksiyonlarin1 gerektiren bankacilik krizleriyle (1996 ve 1996-1999) smirli bir basar
elde edilmistir. Bununla birlikte, 2000'den beri finansal sektor reformu, 6zellikle banka
yeniden yapilandirma ve &zellestirme konusunda ilerleme kaydetmistir. Ornegin:
Mogolistan’in en biiylik devlet bankasi olan TDB 2002°de 6zellestirilmis ve iilke genelinde
say1siz subesi bulunan Tarim Bankas1 2003’te etkin bir sekilde yeniden yapilandirilmis ve
ozellestirilmistir (Oyun, Mogolistan bankacilik tarih, 2014: 65-69). Mali aracilik
derinlesmis ve bankacilik sektorii performansi iyilesmis, bankalarda yenilenen giiven
yaratilmistir. Bankacilik sisteminin toplam aktifleri 2007 yilinda GSYIH nin %57,7'sinden,
2018 yilinda GSYIH nin %92'sine yiikselmistir.

Cizelge 1.3 Bankacilik sektorii gostergesi

2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018
M2 / GSYIH 488 37,7 476 434 519 495 521 546 514 561 60,1 596
Toplam 577 51,2 621 602 657 643 928 869 805 911 898 926
Varhklar/GSYIH
Krediler/GSYIH 42,0 402 404 343 449 459 657 664 629 678 606 595
Mevduat/GSYiH 364 46,0 322 275 285 263 331 262 274 339 362 385
Takipteki 3,3 126 142 83 5,0 4,6 5,0 6,5 8,7 8,7 8,6 8,5
Alacaklar/Toplam
Krediler
Kaynak: BOM

2008-2009'da ticari bankalar kiiresel durgunluk nedeniyle likidite sorunlariyla kars1 karsiya
kalmistir. 2008 yilinda mevduatin GSYIH'ye oran1 13,8 puan azalmistir. Ayrica, kdtiilesen
kredi kalitesi finansal sektor istikrari igin risk olusturmustur. 2009 yilinda takipteki
alacaklar toplam kredilerin %17,4'linii, bir Onceki yila gore ise 10,2 puan olarak

gergeklesmistir.
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Sekil 1.7 Toplam krediler ve takipteki alacaklar, BOM, 2018

Bankalar 2008 ve 2009 yillarinda kriz nedeniyle bilangolarinda zarar bildirmislerdir.
Bankalar zayif yonetim ve zayif i¢ control gibi problemler yasamistir. ki iflas bankasi
aliciya verilmistir. Hiikiimet, kurulan Zoos bankasinin mal varligini yeni kurulan Devlet
bankasma devretmistir. Ayrica iki banka birlestirilmistir. Bu nedenle, bazi bankalarin
yeniden sermayelendirmesi konusu zorunlu hale gelmistir. 2016 yilindan Mogolistan,
hiikiimetin agirt mal ihracati, yiiksek hamu bor¢ ve emtia ihracatindan elde ettigi gelirin

diismesi nedeniyle ekonomik krizden etkilenmistir.
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Sekil 1.8 Bank ROE ve ROA, BOM, 2018

Toplam kredilerin bor¢ alan ekonomik faaliyete gore dagilimi, bankalarin agirlikli olarak
ingaat, madencilik, imalat ve ticaret gibi dort sektore kredi verdigini gostermektedir.
Madencilik sektorii finansmani 2009'dan itibaren yogunlasmistir. Ancak son yillarda

azalisa gegmistir.
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Cizelge 1.4 Sektore gore krediler (Milyan MINT)

2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018
Tarim, 0,07 004 005 003 003 002 0,02 003 002 002 001 0,01
Avceilik,
Ormancihik
Madencilik 0,08 0,06 0,16 0,11 0,13 0,09 0,08 0,04 0,04 0,04 0,06 0,07
Elektrik 0,02 002 001 001 000 0,00 0,01 001 001 0,02 0,00 0,01
Gaz ve Su
Kaynak
Insaat 0,3 0,120 0,07 0,0 0,09 0,09 0,2 0,11 0,09 0,06 0,04 0,05
Toplam ve 034 029 0,23 024 021 024 021 020 020 0,19 0,23 0,24
Kiiciik
Ticaret
Konaklama - 0,00 0,01 002 002 001 001 001 0,01 001 0,01 0,01
Egitim - 0,00 0,00 001 o001 0,00 0,00 0,00 0,00 000 0,00 0,01

Kaynak: BOM, 2018

Mogolistan’in dogrudan yabanci yatirimlari ile ilgili mevzuatinin liberal bir anlayisla
hazirlandig1 sdylenebilir. Haziran 2010 itibartyla yabanci yatirima sahip alt1 banka toplam
mevduatin %53,1'in1 elinde tutmus; toplam kredilerin %42,4inti saglamis ve birlesik
varliklar1 bankacilik sektoriiniin toplam aktiflerinin %47,8'ini olusturmustur. 2000-2009
doneminde aktiflerin dolarizasyonu edilmesi %41,0 ile %37,4 arasinda; ayn1 zamanda
borg¢larin dolarlanmasi %43,7 ile %38,3 arasinda salinmistir. 2010 yili Haziran ayinda aktif
dolarizasyonu %33,4; bor¢larin dolarlanmas1 %38,2 olarak gergeklesmistir. Dolayisiyla
doviz kuru oynakliginin bankanin bilangosu tlizerinde daha az bir etkisi vardir. Kilit konu
kredi portfoy kalitesidir. Gelismemis i¢ tahvil piyasasi, kaynaklarin tahsisini
simirlandirmistir - ve  krediler bankalarin  toplam  aktiflerinin  yarisindan  fazlasini
olustururken, konut sakinlerinden elde edilen mevduatlar 2009 yilinda bankalarin
yiikiimliiliiklerinin %60,8'ini olusturmustur. I¢ piyasadaki miisteriler i¢in yogun rekabet
yliksek bor¢ verme oranlarina yol agmistir. Bununla birlikte, 2001-2007 déneminde

mevduat ve bor¢ verme oranlari arasindaki spreadlar diismiistiir.
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Sekil 1.9 Bankacilik sektorii aktif ve pasif yapisi, BOM, 2018

2017 yillinda, bankacilik sektoriiniin toplam aktifleri bir 6nceki yila gore %13,6 artisla
28,8 trilyon MNT'ye ulagsmistir. Toplam aktifler 2013 yilindan bu yana ortalama %8,3
oraninda biiyiimiistiir. Ayn1 dénemde sermaye yillik ortalama % 22,9 biiyiimiistiir. I¢
kaynaklardan, bireylerden ve isletmelerden gelen mevduatlar, 3,6 trilyon MNT’le ile
artmig, tek bagina toplam sermaye biiylimesi ile sonu¢lanmistir. Sonug olarak, 6denmemis
mevduatin 6denmemis bakiyesi 6ddenmemis kredi dengesini asmistir. Bununla birlikte,
kredi portfoyii bliylimesi kaynak biiylimesinden daha diisiik olmasina ragmen, bir 6nceki
yila gore yiizde 9,5 oraninda bir artis gostererek yilizde 6,5 oraninda biiylimiis ve kredi
biliylimesinin yani sira kredi portfoyiiniin toplam sermaye yeterliligi gézlenmistir.

2013 yilindan beri kredi portfoyiine iliskin ortalama yiizde 6,0 oraninda, mevduat yatirimi
yillik yaklasik ylizde 14,2 oraninda artmistir. Dolayisiyla son 5 yilda bankacilik sektoriinde
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giiven ve birikim konusunda olumlu bir trend yasanmistir. Yabanci parayla kredi veren
portfoyii 2013 yilindan bu yana ilk defa yiikselmistir ve yabanci parayla verilen krediler,
yabanci parayla yatirim yapan mevduat arasindaki orani ise yiizde 56'dan yiizde 67'ye
yiikselmistir.

Mogolistan bankacilik sektoriinde donuk alacaklarin toplam banka kredileri i¢indeki pay1
yiizde 8,5 veya bir onceki yil seviyesindedir. Toplam donuk alacaklar 1,148 milyar
MNT'ir. 2016 yilina gore %9,6 artirmistir. Takipteki alacaklar portfoyii 2015 ve 2016'ya
gore sirasiyla ylizde 39,0 ve ylizde 20,8 oraninda yavaslamistir.

Bankacilik sektoriiniin risk tasiyan orani veya bankanin kredi riski orami yilizde 88,3
seviyesine yiikselmistir. Alternatif olarak, bankalar, performans gostermeyen sistemin
yiizde 88'i i¢in bir risk fonu yaratmiglardir. 2017 yilinda ticari bankalar 184 milyar MNT'yi
kredi riski fonlarina aktarmis ve bu da ilk defa 1,0 trilyon MNT tutarinda kredi geri 6deme
sistemine neden olmustur. 2018 yilinda bankacilik sektorii toplam aktifin %48 kredi;
toplam pasiflerin %59 mevduattir.

Para piyasasi, finansal kaynaklari bankacilik sektoriine etkin bir sekilde dagitarak 6nemli
bir rol oynamaktadir. Gelisimi, bankalarin finansal kaynaklar1 toplama ve daha sonar
dagitma konusunda deneyim kazanma yeteneklerini artiracaktir. Daha iyi risk yonetimi ve
yeni Basel uzlagisinin kabuliine daha fazla 6nem verilmesi, bankalara kredi vermek disinda
araglar saglayacaktir. Bankalar, sermaye piyasasinda fon saglama konusunda kotii bir
gecmise sahiptir. Mogolistan Borsasinda sadece iki banka listelenmistir. 2007 yilinda, en
biiyiik bankalardan biri olan Mogolistan TDB Singapur Menkul Kiymetler Borsasi'na
tahvil ithra¢ etmistir (TDB, 2006). Likit olmayan i¢ sermaye piyasasi, banka aktif ve pasif
yonetiminin gelismesini engellemektedir. Yerel kredi derecelendirme kuruluslarinin
eksikligi, zayif risk yonetimi kapasitesi, gelismemis bilgi teknolojisi ve yiiksek nitelikli
personel sikintis1 Mogolistan'da sermaye piyasasinin gelismesinde genel kisitlamalar
olmustur. Yerel kredi derecelendirme kuruluslarimin kurulmasi ve etkin bir sekilde
caligmasi, menkul kiymetler piyasasinin gelismesinin anahtaridir. Ek olarak, piyasa
likiditesini iyilestirmek igin faiz oranlarini ve kredi riskine maruz kalma risklerini azaltmak
icin geligmis bir tlirev Urilinleri piyasast gereklidir. Vadeli islemler, takaslar ve yeniden
alim sozlesmeleri dahil olmak iizere bir tiirev piyasasinin gelistirilmesi bankanin yatirim
portfoyleri ve risk yonetimini kolaylastiracaktir. Mogolistan'daki tahvil piyasasin
giiclendirmek banka varlik ve bor¢ yonetimini iyilestirecek, kredi portfoylerini ytlikseltecek

ve faiz oranini, doviz ve likidite risklerini azaltacaktir.
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Mogolistan bankacilik sektorii her gegen giin gelismektedir. Sektoriin ilerlemesi ve yeni
teknolojilerin getirilmesi yoluyla, yerli bankacilik sistemlerinin daha da gelistirilmesi
tizerinde O6nemli bir etkiye sahiptir. Bununla birlikte iyi planlanmis bir giris politikasi
bankalar i¢in daha iyi bir bankacilik denetimi, bankalar arasinda artan rekabet¢i piyasa
kosullarinin neden olabilecegi mali sikintilar1 hafifletecektir. Ayrica, Mogol ticaret
bankalarinin, hizmet ¢esitliligini geleneksel ara hizmetlerin Otesine tasiyacak ve

teknolojideki ilerlemeleri gelistirerek, artan rekabete tepki gostermesi beklenmektedir.
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2. BANKACILIK SEKTORUNUN KREDI RiSKi VE OLCUM
YONTEMLERI

2.1. Risk Kavramm
Risk kelimesi Latince bir kokene sahip olup risco kelimesinden gelmektedir ve herhangi

bir zarar ya da kayip durumuna yol agabilecek bir olayin ortaya ¢ikma ihtimali olarak
tanimlanmaktadir (Nadirli, 2015). Bir baska goriise gore, risk sozciigiiniin Ingilizce’ye on
yedinci ylizyll i¢inde girdigi sanilmaktadir ve bir olasiliga gore, kayaliklara dogru gitmek
veya tehlikeye girmek anlamindaki bir denizcilik teriminden gelmektedir (Sayim ve Er,
2009). Kavramin Fransizca risqué kelimesinden geldigini one siirenler de bulunmaktadir
(Emhan, 2009). Ayrica risk kavrami farkli alanlarda farkli bigimlerde de kullanilmaktadir.
Is giivenligi alaninda risk ve tehlike kavramlarma vurgu yapilarak, aralarindaki ayrimin
gerceklesme zamani oldugu vurgulanmaktadir. Sigortacilikta risk kavrami ile olasilik
kavramlar1 daha 6zdes kullanilmakta, gerceklesen ile beklenen arasindaki farka isaret
edilmektedir. Bankacilik sektoriinde risk ise kredi riski boyutunda verilen bir kredinin geri
O0denmeme olasiligim1 ortaya koymaktadir (Bolgiin, Akcay, 2016: 287). Bankalar,
bilangolarinda finansal araglarini kullanarak, igslemlerini etkin bir sekilde yerine getirmek
amaciyla piyasa bilgilerinden yararlanarak nakit akisi olusturmakta ve riskleri dengeli
pozisyon yonetimi stratejileri ile minimumda tutmaktadirlar.

2.2. Bankacilik Sektoriinde Karsilasilan Riskler
Bankalarin karsilastiklari, genel olarak ti¢ kategoride toplamak miimkiindiir. Bunlar, Piyasa

Riski, Kredi Riski ve Operasyonel Riskler olarak ifade etmektedir.

2.2.1. Piyasa Riski
Piyasada fiyat ve oranlarinin oynakligi, piyasa risk dl¢limlenmesini zaruri kilmaktadir.

Piyasa riskleri, bagimli ve bagimsiz risk grubu olarak olmak iizere iki bdoliime
ayrilmaktadir (Bolgiin, Akcay, 2016: 288). Bagimli riskler finansal enstriimanlarin
volalitesinden etkilenen risklerdir. Hisse senetleri, faiz oranlari, doviz kurlar ve
paritelerdeki degisimler bu risk kategorisini etkilemektedir. Bagimsiz risk ise, geri kalan

diger risk gruplarini igermektedir.
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Sekil 2.1 Piyasa riskleri, Bolgiin, Ak¢ay, 2016

2.2.1.1. Faiz oram riski

Ertiirk (2010) bankacilik sektoriiniin karsilastigi riskler ve risk yonetimi inceledigi
calismasinda faiz riskini - “Faiz riski bir bankanin varlik ve yiikiimliiliikkleri arasindaki
vade uyumsuzluklari nedeniyle Kkatlandigi riski ifade etmektedir” seklinde
tanimlamaktadir. Diger bir deyigle, bir bankanin borcunun vade yapisinin ve menkul
kiymetlerin vade yapisi, bor¢ hesabindaki mevduatin vade yapisinin karsi karsiya oldugu
risk faiz orani riski olarak kabul etmektedir. Yiikiimliliiklerine gore daha uzun vadeli
aktiflere sahip olmasi, bankalarin re-investment riski olarak adlandirilan yeniden yatirim
riskiyle karsilagsmasina neden olmaktadir. Bankalar fon piyasasinda hem arz hem de talep
tarafinda yer alip; talep tarafinda mevduat toplamakta, arz tarafinda da bu fonlar1 kredi
olarak dagitmaktadirlar. Piyasada meydana gelebilecek faiz orani degisikliklerinden dolay1
bankalar faiz orani riskiyle yiiz ylize gelebilirler. Faiz riskinin hem bankanin gelirlerinde
hem de bilanco i¢i ve bilango dis1 kalemlerinin ekonomik degerleri tizerinde etkisi vardir.

Bankalarin faiz orani riskine karsi uygulayabilecekleri birka¢ politika vardir. Onlardan
kisaca bahsetmek gerekirse; GAP Analizi, Duration Analizi, Aktif-Pasif Yonetimi (APY),
Faiz Esnekligi Analizi ve Simiilasyon Analizi olup bu riskleri hedge etmek icin tlirev
tiriinlerden swap, futures ve options sézlesmeleri yogun olarak kullanilmaktadir. Bankalar,
faiz oran riskini vadeleri mimkiin oldugunca esitleyecek sekilde oOnlemektedir. Bu
yontemin faiz riskinin ortadan kaldirilmasina karsi en etkili yontem gibi goriinmesine
ragmen, uygulanmasi neredeyse imkansizdir. Bu yontemde faize ya da kura duyarh

varliklar ile faize ya da kura duyarli yiikiimlilikler arasindaki farkin belirlenmesi
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gerekmektedir. Faiz geliri veya giderinin hesaplanabilmesi i¢in faize duyarli varlik ve
yikiimliilikler ile aralarindaki GAP hesaplanmalidir. Hesaplanan likidite GAP’1 faiz
GAP’1na kaynaklik etmektedir. GAP bakiyesinin pozitif veya GAP oraninin 1’den biiyiik
olmasi durumunda faiz artisi, banka karinin artisina neden olmaktadir. Tersi durumda ise,
banka i¢in zarar s6z konusudur. Bir bagka ifadeyle faizdeki dalgalanmalar, net faiz payinda
degisimler araciligi ile bankanin kar ve zararini dogrudan etkilemektedir.

Durasyon analizi, bir siire i¢inde firmanin kasasindan ¢ikan paranin ne kadar hizli geri
kasasina giren para olup donecegini belirtmektedir. Faiz oranindan direk etkilenen siirenin
uzamasi halinde, varliklar fiyat degisimlerinden daha ¢ok etkilenmektedir. Durasyon
fazlasina sahip bir bankanin, faiz oranlarinin artmasi durumunda zarara ugramasi
beklenmektedir.

Faiz orani riskinden kacinmanin baska yoOntemi ise risk Olc¢limiinde tiirev araclarin
kullanilmasidir. Bankalarin faiz orani riskini ortadan kaldirmak ic¢in kullanabilecekleri
tirev enstriimanlar Forward ve Future sozlesmeleri, Opsiyon sozlesmeleri ve Faiz
Swaplar1’dir. Mogolistan'da, tiirev iirlinlere iliskin, vadeli islem borsast yeni kurulmustur
ve urin ¢esitliliginin disiiktiir. Bu nedenle gelismis ekonomilerde tiirev {irlinlerin
kullanildig1 kadar Mogolistan bankacilik sisteminde kullanilmamaktadir.

2.2.1.2. Doviz kuru riski

Ertiirk (2010) yaptig1 ¢aligmasinda doviz kuru riskini “Doéviz kurunda meydana gelen
degismeler nedeniyle bankalarmn yabanci para varliklarmmin veya yiikiimliiliiklerinin
degerinin degismesi nedeniyle ugrayabilecegi zararlari ifade etmektir” olarak
tanimlanmaktadir. Bir bagka goriise gore ise doviz kuru riski; yerel para birimi disinda
doviz olarak tanimlanan yabanci para fiyatlarindaki dalgalanmalarin bankanin aktif-
pasifleri, gelir-gider hesaplar ile nakit akimlarinda olusturacag: etkileri nedeniyle maruz
kalacag1 kayip ve kazang riskidir (Nadirli, 2015). Genel olarak, bankalar yabanci para
cinsinden yiikiimliiliklerinin yani sira yabanci para cinsinden varliklara da sahiptirler.
Mesela bir A bankasi 100 milyon dolar bor¢ verebilirken, 80 milyon dolar tutarinda
mevduat alabilir. Aradaki 20 milyon dolar fark ise Tiirk lirasi mevduat ile finanse
edilmektedir. Bu durumda, A bankas1 20 milyon dolar uzun pozisyon igerisinde olup doviz
varliklar1 ylikiimliiliiklerinden daha yiiksektir. Tiirk lirastnin doviz karst deger kaybi
durumunda, zarar etme durumuyla kars1 karsiya kalacaktir. Eger A bankasit 100 milyon
dolar mevduat1 ve 80 milyon dolar kredi varlig1 oldugu durumda ise, ABD dolarin Tiirkiye

lirasina karsi deger kazanmasi durumunda, doviz kur riski meydana gelecektir. ABD
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dolarin liraya karst deger kazanmasi A bankasmin yiikiimliliklerinin degerini,
varliklarindan daha fazla arttiracak ve yeni zarara neden olacaktir. Déviz kuru riski sadece
bankalar i¢in gegerli degildir ve neredeyse tiim ekonomik birimlerin kars1 karsiya kaldigi
bir risk tiirtidiir. D6viz kuru riski, Hazine Miistesarlig1 agisindan, yabanci para cinsinden
bor¢lanmanin karsi karsiya kaldigi ¢ok oOnemli bir risk olmakla birlikte, belediyeler
acisindan nakit olarak dogal gaz satilmasi durumunda ortaya ¢ikmaktadir. Bankalar, doviz
varliklarin1 ve yiikiimliiliiklerini bu tiir doviz kur riskleri karsiliginda dengeleme yoluna
gitmekte boylelikle o risklerden korunmaktadir. Dengeleme sadece miktar olarak degil,
ayn1 zamanda vade yoOniinden de yapilmalidir. Yukaridaki 6rnekte, Banka A'nin 2 yil
vadeli 100 milyon ABD dolar varligina karsin 1 yil vadeli 100 milyon ABD dolar1
yiikkiimliiliige sahip ise, banka yabanci varliklar {izerinden faiz orani riskine maruz
kalacaktir. Piyasadaki ABD dolart oranlar1 yiikselirse, banka kredi faizlerini
degistiremeyecek ama ABD dolarmmin mevduata ikinci yil daha yiiksek faiz 6demek
zorunda kalacaktir. Diger risklerde oldugu gibi, bankalarin déviz kuru riskine kars1 Future,
Forward, Option ve Swap sozlesmeleri gibi tiirev enstriimanlart da kullanabilmektedir.
Ornekteki banka durumunda, bankanin 20 milyon ABD dolar1 uzun pozisyonundan dolay1
vadeli bir sozlesme satarak bankanin riskten korunma altina alinabilmektedir. Boylece,
banka hem anapara hem de kredinin vadesi tarafindan belirlenen faiz 6deme tutari igin
ileriye bir forward doviz kuru iizerinden simdiden bir S6zlesmesi yaparak doviz kuru
riskinden korunabilmektedir.
2.2.1.3.  Likidite riski

Likidite riski, bankanin yiikiimliliiklerindeki azalmayi1 iyi diizenleyememesi ya da
aktiflerindeki artis1 karsilayacak sekilde yeterli diizeyde kaynak bulunduramamasi
nedeniyle ortaya ¢ikmaktadir (Bolgiin ve Akcgay, 2016: 292-294). Diger taraftan likidite
riski, bankacilikta mevduat sahiplerinin ani para ¢ekme istekleri karsisinda bankalarin bu
talepleri karsilamak konusunda karsilastiklar1 riski ifade etmektedir (Ertirk, 2010).
Bankalarin ihtiya¢ duydugu giinliik nakit miktar1 bankalar tarafindan tahmin edilebilir olup
bu miktar1 ellerinde tutmakla birlikte anlik ve ani yliksek para ¢ekme islemlerine karsi
yapabilecekleri ellerinde bulunan varliklari, likit varliklara g¢evirebilir ya da Odiing
alabilmektedir. Bankalarin elinde bulunan likit varliklar, tutuklularin bu likit varliklar i¢in
faiz kazanci elde etmelerini onlediginden, banka maliyetlerini artiran bir faktordiir. Tiim
sistemdeki bankalarin bu tip talepleri karsilamasi durumunda, elinde likidite varlik
bulunmayan bankalar bor¢ bulmak zorunda kalacaklar ancak bor¢ bulmak zor olacak ve

bankalar ellerindeki menkul kiymet seklinde olan varliklarimi satmak zorunda
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kalabilecektir. Bu bankalarin s6z konusu varliklar1 ¢ok diisiik fiyatlarla satmasina neden
olarak zarar etmesine ve iflaslarina yol agabilecektir. Ani para ¢ekme islemlerinden
kaynaklanan riskler digsinda likidite yonetimi bankalarin risk ve getiri seklindeki tercihleri
dogrultusunda belirlenecektir. Diger bir deyisle, bankanin daha az likiditeyle faiz getirici
varliklara yatirrm yapmak veya daha fazla likidit varlik tutmak arasinda se¢im yapmasi
gerekecektir. Ancak, bankalar mevduatlarinin belli bir boliimiinii Merkez Bankasi ile
likidit halde tutmak zorundadirlar. Bankalar acisinda bu tercih serbest likidite orani
belirlendiginde meydana gelmektedir. Bir bankanin varliklar1 kontrol edip yonetebildiklere
kadar giivenilir olmasidir. Bankanin likidite kaynaklari, toptan ve perakende fonlar ile
yurtdisindan temin edilen menkul kiymetlestirme ve sendikasyon kredileridir. Bankalarin
yiikiimliiliklerine bakildiginda, fon yapisinin ne tiir miisterilerden olustugunu bilmek
onemlidir. Bu anlamda, genis bir tabana sahip olan ve ¢ok miktarda para icermeyen bir
mevduat gilivenliginin bu tliir mevduatlar i¢in 6nemli bir garanti oldugu gorilmiistiir.
Bankalarin mali durumu hakkinda en az bilgiye sahip olanlar, bankalarin olast olumsuz
durumlarina karsi daha duyarsiz olabilmektedir (Aloglu, 2005). Likidite riskinin
yonetiminde Basel Komitesi’nin belirledigi ilkeler, iist yonetimin likidite riski yonetiminde
strateji ve politika belirlemesi, parametrelerin giincellenmesi, kaynak ihtiyacini
karsilayacak alternatiflerin gelistirilip ¢esitlendirilmesi, is akislar1 ile kontrol faaliyetlerinin
bagimsiz denetimi fonksiyonlarmma odaklanmaktadir (Lyons, 2010: 3-4). Basel Il
diizenlemelerinde, Global Kriz’in baslangicindan itibaren, likidite konusunun yeterli
diizeyde ele alinmamasi nedeniyle elestirilmesi ilizerine likidite riski yonetimine yonelik
caligmalar 6n plana ¢ikmistir. Bu kapsamda likidite riski toleranst olusturulmasi, likit
varliklar kullanilarak likidite tamponu olusturulmasi, likidite maliyetlerinin faaliyet
kollarina yansimasi, stres testleri ve senaryo analizlerinin kullanilmasi, acil durum
planlarinin olusturulmasi, giin i¢i islemlerde likidite ve teminat yonetimi yapilmasi ve
kamuya aciklama konular1 vurgulanmistir. Ayrica Basel Komitesi, kamuoyunda Basel 111
olarak da adlandirilan diizenlemeler cercevesinde, Likidite Karsilama Orani1 ve net

adlandirilan yeni iki farkl likidite rasyosu olugturmustur.
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2.2.1.3.1. Likidite riskinin siniflandirilmasi
Sekil 2.2.’de gosterildigi tizere bankalarda likidite riski fonlamaya iligkin likidite riski ve
piyasaya iligkin likidite riski seklinde siniflandirilabilir.
Fonlamaya iligskin likidite riski, “bankanin nakit akimindaki uyumsuzluklar nedeniyle
yiikiimliiliklerin makul bir maliyet ile yerine getirilememesi riskidir. Fonlamaya iliskin

likidite riskinde ti¢ farkl alt baslik yer almaktadir” (Yariz 2011, 94):
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Sekil 2.2 Likidite riskinin siniflandirilmasi

Refinansman riski, pasif karakterli bir likidite riski olarak degerlendirilir ve vadesi gelen

mevduat geri 6demelerini ve yapilan kredi tahsislerini karsilamaya yetecek kadar yeni
mevduatin gelmemesi veya kredi kullanilmamasindan kaynaklanan risktir (Kaval, 2000:
312).

Vade riski, bankaya anapara ve faiz Odemelerinin zamaninda yapilmamasi Yyahut
O0demelerin belirlenenden daha yavas ve ge¢ olmasi durumunda s6z konusudur. Bununla
baglantili olarak da banka taahhiitlerini zamaninda yerine getiremez. Vade riski aktif
karakterli bir likidite ¢esididir (Hugentobler, 1995: 68).

Mevduatin cekilme riski, beklenmedik sekilde kredilerin kullanilmasi veya mevduatlarin

cekilmesi riskidir. Bliyiik kredi ve mevduat islemleri icin tipik nitelikteki bu risk tiirii hem
aktif, hem de pasif karakterlidir. Banka ile ilgili her hangi bir olumsuz haber (sahtekarlik,
yolsuzluk, biiyiik kredilerin tehlikeye diismesi, bankalarin verimli ¢aligmamasi gibi) halkin
mevduatlarini ¢ekmesine neden olabilir ve bu sekilde banka likidite sikisiklarina diiser ve
hatta iflasa bile siiriiklenebilir (Hugentobler, 1995: 68-69).

Piyasaya iligkin likidite riski, bankanin piyasaya gerektigi gibi girememesi, bazi

tiriinlerdeki sig piyasa yapisi ve piyasalarda olusan engeller nedeniyle pozisyonlarini



25

uygun bir fiyatta, yeterli tutarlarda ve hizli olarak kapatamamasi veya pozisyonlardan
cikamamast durumunda ortaya cikan zarar ihtimalidir. Piyasaya iligskin likidite riski,
piyasanin derinligi ile yakindan ilgili olup, bankanin likidite ihtiyacin1 giderirken
karsilasacagi maddi kaybin boyutlarinin belirlenmesinde etkilidir. Fonlamaya iliskin
likidite riski ise bankanin varligini etkileyen risk unsurudur. Alict ve satict sayisinin fazla
oldugu, iriinlerin standartlagtigi, islem hacimlerinin yiiksek oldugu ve kisa vadeli
varliklarin islem gordiigii piyasalarda likidite riski diisiiktiir (Yariz 2012, 96).

2.2.1.4. Yeniden fiyatlandirma riski
Bankalarin aktifleri uzun vadeli ve sabit faizli olmasi ve pasiflerinin ise, bu durumun
tersine kisa vadeli olmasi1 yeniden fiyatlama donemlerini oldukg¢a kritik hale getirmektedir
(Bolgiin, Akgay, 2016: 290). Ornegin, bir banka kisa vadeli bir mevduat fonu ile uzun
vadeli sabit oranli bir krediyi fonlarsa yani finanse ederse, faiz oranlar yiikseldigi takdirde,
hem pozisyondan kaynaklanan gelecekteki gelir hem de kredi degeri diisecektir. Bunun
sebebi, kredilerin vadesi boyunca nakit cikiglarinin sabitlenmis olmasidir. Ancak
fonlamada 6denen faiz degiskendir ve kisa vadeli mevduatlarin vadesi dolduktan sonra
artmaktadir.

2.2.1.5.  Getiri egrisi riski
Getiri egrisi riski en genel anlamda “Fiyatlandirmalardaki uyumsuzluklar, kurumun getiri
egrisinin egiminin ve seklinin degismesine yol agmaktadir. Bu risk, getiri egrisindeki
beklemeyen degismelerin sirketin gelirlerinde veya temel ekonomik degeri lizerinde
olumsuz etkileri olmasi durumunda ortaya ¢ikmak™ tir (Simsek, 2007).

2.21.6. Temel riski
Temel risk, Bolgiin ve Ak¢ay (2016)’ larin Risk Yonetimi adli kitaba gore temel risk
“benzer fiyat bigimleri ve farkli enstriimanlara uygulanan oranlar {izerinden alinan ya da
verilenler arasindaki negatif korelasyondan kaynaklanan risk’tir. Faiz oranlarindaki
degisim bir firmanin hem harcadigt hem de kazandigi paralarinda beklenmeyen
degisikliklere yol agmaktadir. Varliklar ya da yiikiimliiliikler bakimindan pozisyon
alinirken vade uyumsuzluklarina dikkat edilmelidir.

2.2.1.7. Opsiyon riski
Opsiyon, sahibine herhangi bir tarihte belirli bir zaman dilimi igerisinde, belli bir faiz
iizerinden bor¢ alma veya bor¢ verme hakkidir. Doviz opsiyonlarinda oldugu gibi,
opsiyonu edinen opsiyon saticisina bir prim 6denmektedir. Faiz opsiyonlari, faiz riskini

ortadan kaldirmak icin gelistirilen finansal tiirev iriinlerdir. Faiz opsiyonlan ile ileriye
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yonelik faiz riski ortadan kaldirilarak, kar potansiyeli de korunabilmektedir. Faiz
opsiyonlart riskten korunma islemlerinin yan1 sira spekiilasyon amaciyla da
kullanilmaktadir. Doviz kuru riskine maruz kalmak, doviz kurlarindan kaynaklanabilecek
ongoriilemeyen dalgalanmalar nedeniyle nakit akisindaki gelir ve giderlerdeki degisiklik
olasiligint ortaya koymaktadir. DoOviz kurundaki degisikliklerin  dovize bagh
sO6zlesmelerden kaynaklanan heniiz kazanilmamis ve ger¢eklesmemis doviz cinsinden gelir
ve giderler lizerindeki etkisi bankalarin gelecekteki karliliginin da belirleyicisidir. Ayrica
yabanci para cinsinden varliklarin ve yiikiimliiliikklerin ulusal paraya doniistiiriilmesi
sirasindaki doviz kurlarindaki belirsizlikler ve varliklarin satildigi ya da yiikiimliiliiklerin
geri 6denmesi durumunda doviz kurlarinda olusabilecek belirsizlikler bankalarin maliyet
yapisini ve rekabetciligini etkileyen faktorler olarak ortaya ¢ikmaktadir.

2.2.1.8. Yasal risk
Yasal risk, yetersiz ya da yanlis yasal bilgi nedeniyle alacaklarin degerlerini kaybederek
geri donmesi ya da yiikiimliiliikler beklenenin tizerinde ger¢eklesmesi durumlarini ifade
etmektedir. Ayrica mevcut yasalar, banka ile ilgili yasal sorunlar1 ¢ézmek i¢in yetersiz
kalabilmekte veya bir bankanin 6zel durumuyla ilgili bir mahkeme karari, bankacilik
sektorii lizerinde kismen ya da tamamen olumsuz yonde etkileyebilmektedir. Sair,
bankacilik ve diger ticari isletmelere iliskin yasalar degisebilmektedir. Bankalar yeni yasal
ve hukuki diizenlemelerin yeterince berrak ve agiklayict yapilmadigi durumlarda 6zellikle
yeni islemlerin uygulanmasinda bitaraf kalmakta ve yasal haklarmin bulunmamasi
durumunda hukuksal risklerle karsilasacaktir.

2.2.1.9. Iitibar riski
Itibar riski, bir bankanin faaliyetlerindeki basarisizligi veya mevcut yasal diizenlemeleri
yeterince uygulamamasi sonucu ortaya cikmaktadir. Itibar riski, bankalarm, banka
miisterileri ve piyasa katilimcilarmin giivenini kazanmasi, siirdiirmesi i¢in 6nemli oldugu
icin sektorel anlamda biiyiik 6nem arz etmektedir.

2.2.1.10. Kars taraf riski
Kredi riski, kargi tarafin geri kazanilabilir degerleri dikkate alarak 6demelerini yerine
getirememesi nedeniyle ortaya cikan zararla iligkili risktir ve ayn1 zamanda kars1 tarafin
finansal durumundaki bozulma nedeniyle olusan deger kaybini1 da gostermektedir. Karsi
taraf kredi sahibi olarak bor¢ alan, gliven veren taraf, garantér veya kurumla yapilan
sO6zlesmeden dolay1 bir eylemi gerceklestiren taraf olabilmektedir. Yani islemdeki borglu,
menkul kiymet ihra¢ eden taraf ya da garantor olabilecegi gibi, kurum ile yaptig1 sézlesme

dolayisiyla bir edinimin yerine getirilmesini iistlenen taraf da olabilmektedir.
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2.3. Operasyonel Risk
Operasyonel riskin genel olarak kabul edilmis evrensel bir tanimi literatiirde yoktur

(Crouhy, Galai, Mark, 2001: 475). Baslarda “diger riskler” altinda “Gl¢iilebilen riskler olan
piyasa ve kredi riski disinda kalan tim diger Ol¢lilemeyen riskler” olarak degerlendirilen
operasyonel risk, bu tanimin, risk 6l¢limii ve yonetimine imkan vermemesi nedeniyle ayri
bir risk olarak degerlendirilmeye baslanmistir” (Mazibas, 2005: 2-3). Isletme riski veya
faaliyet riski olarak da adlandirilan operasyonel risk banka i¢i kontrollerdeki aksamalar
sonucu hata ve usulsiizliiklerin gézden ka¢gmasi, banka yonetimi ve personeli tarafindan
zaman ve kosullara uygun hareket edilememesi, banka yonetimine iliskin hatalar, bilgi
teknolojisi sistemlerindeki hata ve aksamalar, deprem, yangin vb.’denmkaynaklanabilecek
risklerdir. Bax Basel Komitesi, operasyonel riski; i¢ silireclerdeki basarisizlik ve
yetersizliklerden, c¢alisanlarin hatalar1 ve sahtekarliklarindan veya dis olaylardan
kaynaklanan zarar durumu olarak ifade etmektedir. Finansal sektordeki teknolojik
gelismeler, piyasadaki dalgalanmalar, bankalarin sundugu {riin ve hizmetlerdeki
degisiklikler bankalarin operasyonlarini 6nemli Olgiide etkilemektedir. Bu nedenler
bankalarin operasyonlarini degisime ugratmaktadir. Banka is siireglerinde son yillarda
onemli Olgiide degisikler yasanmistir. Glinlimiiz banka yoneticilerinin en 6nemli
sorunlarindan biri, bankacilik sektdriinde yasanan bu gelismelerin is siireclerine olan
olumsuz etkilerini en aza indirmektedir. Risk yonetimi ve 6lglim alaninda en yeni kavram
olarak karsimiza ¢ikmaktadir. Uluslararas: Yerlesim Bankasi (BIS- Bank for International
Settlements) tarafindan olusturulan diizenlemelerde operasyonel risk “Uygun olmayan ya
da islemeyen is siiregleri, insanlar ve sistemler ya da dis etkenler nedeniyle ortaya
cikabilecek zarara ugrama riski” olarak tanimlanmistir. Yasanan bu degisimlerin etkilerinin
belirlenmesi, bunlarin mevcut sistemlere adapte edilebilmesi, operasyonel risk yonetimi
icin olusturulan kontrol mekanizmasinin gézden gegcirilmesi ve yenilenmesi ile yasanacak
kayiplar azaltilmaya caligilmaktadir.

Operasyonel risklerin belirlenmesinde ilk adim, bu risklerin banka yonetimi tarafindan
tanimlanabilmesidir. Yetersiz i¢ kontroller, yolsuzluk ve dolandiricilik, zayif kredi
kontrolleri, hatali muhasebe kayitlari, bilgi teknolojisi sistemlerindeki hatalar ve dogal
afetlerden sonra olusacak bilgi kaybi, operasyonel risk tanimi altinda yer alan gesitli risk
gruplandir.

2.3.1. Operasyonel Risklerin Siniflandirilmasi
Operasyonel riskler; personel riskleri, teknolojik riskler, organizasyonel riskler ve dis

risklerden olugsmaktadir (Boyacioglu, 2003: 7).
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2.3.1.1.  Personel riskleri
Banka ydnetimi ve personelin yetersizliginden, ihmalinden, gérevlerini unutmalarindan ya
da  kotiye kullanmalarindan veya  kasithh  olarak su¢ sayillan eylemleri
gergeklestirmelerinden kaynaklanan risk ¢esitleridir. Kasten veya sehven limit asimi
yapma, kredi kosullarini tam olarak saglamadan miisteri riski alma veya teminatlar1 serbest
birakma, riskleri gizleme, gorevi ihmal etme, unutma, talimatlari eksik veya yanlis yerine
getirme, banka ve miisteri bilgilerinin banka disina ¢ikarilmasi vb. maruz kalinan personel
risklerine 6rneklerdir. Banka yonetiminin limitleri agarak ve yeterli giivence almadan kredi
acmasi, degisime ayak uyduramamasi, personelin yolsuzluk, hirsizlik ve sahtekarlik,
emirleri dikkate almamasi veya kurallara aykir1 yerine getirmesi, bilerek isi engellemesi,
kotii niyetli davranmasi gibi hususlar personel riski kapsaminda degerlendirilebilir.
Personelin bilgi ve tecriibe yetersizligi, asir1 is yiikii, is yerinin elverissizligi, motivasyon
eksikligi gibi faktorler bu riske neden olabilmektedir (Campbell, Campbell, Dolan,
1988:27, Betge, 1996:277 ve Boyacioglu, 2003:7).

2.3.1.2.  Teknolojik riskler
Bankacilik sektorii, bilisim ve iletisim teknolojilerinin en yogun kullanilan ve yakindan
takip edilen sektorlerinden biridir. Son zamanlarda bircok bankacilik uygulamasi
teknolojik altyap1 kullanilarak gerceklestirilmektedir. Bu yogun kullanim, bankacilikta
islem, personel gibi bircok konuda maliyet tasarrufu saglarken ote yandan teknolojiye
bagimliligt artirmis ve buradan kaynaklanabilecek risklerin sayisi, potansiyeli ve
yogunlugu hizli artmistir. Bu riskler arasinda, bilgisayar ve iletisim sistemlerinde teknik
sorunlar ve aksamalar, eski sistemlerden kaynaklanan sorunlar, dis sisteme yoOnelik
tehditler, bilgi sistemi tasarimindaki ve yazilimdaki hatalar en yaygin teknolojik risklerdir.
Giinlimiizde bankalarim hizmet kalitesi ve siirekliligi, teknolojik altyap1 ve isleyisinin
kalitesi ile dogrudan orantilidir. Bu sistemlerdeki anlik kesintiler dahi bankacilik
faaliyetlerinde daha uzun siireli duraklamalara ve banka i¢inden ve disaridan maruz
kalinan risklerin artmasina neden olabilmektedir (Keck ve Jovic, 1999: 965, Yariz, 2012:
103-104).

2.3.1.3. Disriskler
Banka disindaki kisi, kurum, siire¢ ve diger dis unsurlardan kaynaklanabilecek riskler de
operasyonel risk kapsaminda degerlendirilmektedir. Bu riskler, iilke riski, transfer riski,
politik riskleri, sosyal riskleri, dogal afetler ve diger riskleri igermektedir Dis risklerden bir
tanesi olan iilke riski, kredi bor¢lusunun, bankanin faaliyet gosterdigi lilkede ekonomik

krizler, sosyal ve politik huzursuzluk, rejim degisikligi ve savas hali gibi konjonktiir
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nedeniyle varlik zamaninda, tam olarak yerine getirmemesinden kaynaklanan risktir.
Transfer risk, iilke riskinin pargasi olup kredi bor¢lusunun 6deme giicii ve niyeti olmasina
ragmen iilkedeki kosullar nedeniyle borcun Odenememesidir. Politik risk, banka
faaliyetlerine hiikiimetin, siyasi ve ekonomik nedenlerle miidahale etmesinden
kaynaklanan bankanin karliliini, biiylimesini ve mevcudiyetini etkileyebilen risktir. Dogal
afet riski ise; yangin, deprem, sel, vb. dogal unsurlardan kaynaklan riskler olup bunlar
sadece dogal afetin vuku buldugu alanda degil, bankanin {ilke capindaki tiim faaliyetlerini
olumsuz etkileyebilir. Son kalan diger riskler ise burada sayilan risklerin disinda kalan,
ornegin enerji iletimindeki aksamalar sonucu karsilagilabilecek riskler vb. bu kapsamda
diger riskler olarak degerlendirilmektedir (Yariz, 2010: 105-106).
2.3.1.4. Organizasyonel riskler

Bankanin organizasyon yapisi ve isleyisi ile ilgili sorunlardan kaynaklanan risklerdir.
Birimler arasindaki bilgi akisinda yasanan eksiklikler, yetki siirmin belirlenmemesi,
yapisal degisikliklerden dogan belirsizlikler, {ist yonetim, teftis, i¢ kontrol ve denetim
yetersizliginden kaynaklanan riskleridir. (Kasapoglu, 2009: 4). Ust yonetimin verdigi ya da
vermedigi kararlarin olusturacagi riskler, personel riskleri boliimiinde ele alinan risklerden
daha etkilidir ve tutar olarak daha biiyiik bir risk potansiyeli tasimaktadir. Orta ve alt diizey
personel, giincel faaliyet sonuglarina yonelik bir risk potansiyeli tagirken {ist yonetimin
kararlar1 dogrudan gelecege yonelik stratejik riskler igermektedir. Personel riskleri kisa
stirede aciga ¢ikabilirken, iist yonetimin kararlarindan kaynaklanan riskler daha uzun bir
zaman diliminde agiga ¢ikabilmektedir. Ust ydnetimin yeterli bilgi, tecrilbe ve vizyona
sahip olmamasi, bankanin misyonu, hedefleri gibi konularda yapilacak hatalar stratejik risk
kaynagidir. Teftis, i¢ kontrol ve denetim sistemlerindeki yapilanma eksiklikleri, yetki
karmasalari, kontrol siireclerindeki sorunlar, i¢ kontrol ve denetime gerekli 6zen ve
hassasiyetin gosterilmemesi ve kadrolarin asil bankacilik faaliyetlerine odaklanamamalari
da 6ziinde organizasyonel risklerdendir (Akgiic, 1998: 744).

2.4. Kredi Riski
Bu tez ¢alismasinin temel konumu da olusturan kredi riski, temel olarak bankanin kredi

alacaklarin1 zamaninda ve tam olarak tahsili edememesi bi¢ciminde tanimlanabilir (Bolgiin
ve Akcay, 2016). BOM’a gore kredi riski: “Fon transferinde kisitlamalar nedeniyle ortaya
cikabilecek transfer riskini de igeren kredi miisterisinin kredi s6zlesmesinden kaynaklanan
yiikiimliilikleri kismen yerine getirmesi ya da sdzlesmenin sartlarina uymama ihtimalini
iceren zarar riski; bankalarin cari ve gelecek donemlerdeki sermayeleri ile gelirleri

olumsuz yonde etkilenmesine yol acabilecek zarar riskini ifade etmektedir. Bu c¢ercevede
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kredi riski, bankalarin fonlarinin yazili veya zimni s6zlesmelere dayali olarak kullanilmasi
durumunda ortaya ¢ikmaktadir.” (BOM, 2006: 3).

Bankacilik agisindan kredi riski, miisterinin banka ile yapmis oldugu anlagsmalardan dogan
yiikiimliiliiklerini yerine getirmemeleri ya da yerine getirmedeki gecikmelerinden dogan
tehlike olarak tanimlanmaktadir (Basel Committee on Banking Supervision, 1997: 4).
Bankalarin agtiklar1 kredileri vadesinde tam olarak tahsis edememelerinin iki nedeni
vardir: Birincisi, miisterilerin yeterli 6deme giiciine sahip olmalarina ragmen, bor¢ 6deme
niyetlerinin bulunmamasi, ikincisi ise, miisterinin bor¢ édemeye yeterli nakit veya fon
yaratma gii¢lerinin olmamasidir (Boyacioglu, 2003: 10). Kredi verme ¢ogu bankanin en
temel faaliyetidir. Kredi islemleri, bankalarin 6diing alanlarin kredibilitesi hakkinda dogru
kararlar vermelerini gerektirir. Bu kararlar her zaman dogru olmayabilir veya 06diing
alanlarin kredibilitesi ¢esitli faktorlere bagli olarak zamanla azalabilmektedir. Bu nedenle,
bankalarin maruz kaldiklar1 en temel risk, kredi riski ve Odiing alan tarafindan yapilan
sozlesmenin gerekliliklerine uymamadir. Bankalar, kredi risklerine sadece kredi
islemlerinden degil, diger bilanco dis1 islemlerden de maruz kalabilmektedir. Onemli temel
bankacilik sorunlari, bankalarin aktif kalemlerindeki zararlar1 dogru tespit ederek yeterli
karsiligi ayiramamalart ve faiz elimlerindeki ertelemesini hesaplarina zamaninda
gecirememelerinden kaynaklanmaktadir. Kredi alan bir birey veya tlizel kisiligin yol
acabilecegi risklerin biiyiikliigli bankalar i¢in yogun bir kredi riskidir ve bu nedenle
sektordeki sorunlarin kaynagini olusturmaktadir. Kredi riskindeki yogunlugu, bir sektore,
bir cografi bolgeye ya da aynm ekonomik faktorlerden kolayca etkilenebilecek diger
faktorlere iligkili kredilerin bulunmasina bagl olarak da ortaya cikabilmektedir. Kredi
itibarimin tarafsiz bir sekilde degerlendirilmemesi endisesiyle, mal sahiplerine veya
kuruluslara verilen kredilerin dikkatli bir sekilde kontrol edilmemesi durumunda 6nemli
sorunlara yol acabilmektedir. Bankanin biiyiik hissedarlari, yan kuruluslar, bagh
ortakliklari, yonetim kurulu iiyeleri ve iist diizey yoneticileri de bu kapsamda
degerlendirilmektedir. Kredi riski, sadece uluslararasi bankacilik islemlerine has bir risk
tiirii olmayip, iilke igi kredi verme faaliyetlerinden de kaynaklanmaktadir. Ozellikle
uluslararas1 bankacilik islemlerinde kredi riskine neden olan faktorler sunlardir: Yurt
disindan bilgi tedarikinin gii¢liigli, uluslararast islemlerde o6zel ve farkli bir miisteri
yapisinin mevcudiyeti ve kredi miktarlarinin genellikle ortalamanin iistiinde olmasidir.
Hakikaten de, yabanci miisterilerle ilgili bilgi tedariki giic oldugu gibi, farkli politik ve

kiiltiirel bolgelerden gelen bilginin yorumu da oldukga zordur. Yine uluslararasi islemlerde



31

miisteriler genellikle kamu ve 0zel sektor alanindaki birinci sinif biiylik sirketler ya da
kurumlardir ve kredi miktarlar1 da ortalamanin ¢ok tistiindedir (Fiirer, 1990: 50).

Kredi riski bir banka i¢in temel risklerden biri olup, risk yonetiminin Oncelikli
konularindan birisidir. Cilinkii nakdi, gayri nakdi, bilan¢o i¢i ve dist tim kredilerden
kaynaklanabilecek riskler taninmali, Slgiilmeli, izlenmeli, dikkatli ve 6zenli bir sekilde
yonetilmelidir. Bankanin kredilendirme c¢alismalarina yonelik hedeflerin belirlenmesi,
Olclilmesi, izlenmesi ve kontrolii ile bunlara ulagilmasini saglayacak uygulamalarin
esaslarin igermektedir. Bu esaslardan bir boliimii; sektor, cografya, miisteri biiyiikligl ve
miktar sinirlamali, fiyatlandirma sistematigi, limit belirleme ve kullandirma yetkileridir.
Etkin bir kredi politikasi, hedefleri ve bu hedeflere ulagsmay1 saglayacak ilke ve esaslari
acik anlasilir bir sekilde tanimlamis olmali, iilke ve sektor gerceklerine yakin, banka ici ve
dis1 mevzuat ile bankacilik geleneklerine uyumlu olmalidir. Kredi riskiyle ilgili strateji ve
politikalarin belirlenmesi, gerektiginde revizyonlarin yapilmasi, kredi limitlerine uyumun
i¢ kontrol yardimiyla izlenmesi, tiim banka personelinin bilgilendirilerek uygun davranigin
saglanmasi, kredi riski yonetiminin kritik unsurlarindan olup bu konudaki sorumluluk
kanun ile banka yonetim kuruluna verilmistir.

2.4.1. Kredi Riskinin Simiflandirilmasi
Kredi riski c¢esitli sekillerde siniflandirilabilir. Olusum siirecine gore kredi riskini,

baslangigtan itibaren var olan kredi riski ve sonradan olusan kredi riski olarak siniflamak
miimkiindiir. Kredi verilmeden Once, uygun ve etkin bir miisteri kredisi degerleme
incelemesinin yapilmamasi nedeniyle yanlis kredi kararlarindan kaynaklanan kredi riski
kredi vermek kararindan itibaren gerceklestirmektedir. Ayrica bankanin tahsis ettigi
kredileri uygun sekilde veya dogru fiyatlandiramamasinin yetersizligi olarak ifade
edilebilir ve bu nedenle alinan riskler yeterince karsilanamaz. Yani alian risklerin yeterli
Olgiide karsilanamamasi olarak ifade edilebilmektedir. Bankalar krediye verecek karar
almadan Once kredi miisterisinin iyice tamimalidir. Bunun i¢in, yeni bir kredi verme
girisiminde bulunmadan Once kredi alacaklisinin gilivenilirliginden emin olmalidir.
Kredinin yasadisi kisilerce tahsis edilmesini 6nlemek ve engellemek i¢in dikkatli ve 6zenli
politikalar olusturmasi1 gerekmektedir. Bankalar bu islemleri kredi kayitlarina eriserek,
referans alarak, sirketin yonetiminden istihbarat sorumlulugu yaparak, kisisel referanslari
ve finansal kayitlar1 kontrol ederek gerceklestirebilirler. Bankalar kredi vermeden 6nce ne
kadar dogru miisteri kredi degerleme incelemesini yapmasi olursa olsun bir¢ok nedenden
dolay1 kredi riski olusabilmektedir. Kredi miisterisi dereceleri ve finansal giicleri ne kadar

yiiksek olursa olsun her bir kredi verildiginde gelecekte meydana gelebilecek
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belirsizliklerden dogabilecek bir risk mutlaka bulunmaktadir. Riskin nedenleri agisindan
kredi riski dis kaynakli ve i¢ kaynakli kredi riski olarak ayrilmaktadir. Riskin nedenleri
banka dis1 faktorlerden kaynaklaniyorsa dis kaynakli bankanin yapisi ve faaliyetlerindeki
gelismelerden kaynaklaniyorsa i¢ kaynakli kredi riski s6z konusudur (Biischgen, 1998:
925). Ayrica kredi riski, genel ve 6zel kredi riski olarak da ayirima tabi tutulabilmektedir.
Genel risk, bankanin hangi sahis ve sirkete bor¢ verdigine veya yatirim yapmis oldugu
menkul kiymetin hangi firma tarafindan ihrag¢ edildigine bakilmaksizin, sadece bor¢ verme
ve menkul kiymetlere yatirim yapma fiilinin icermis oldugu risk tiiriidiir. Ornegin, 1skonto,
istira ve avans iglemleri biinyelerinde genel nitelikte risk bulundururlar.

Ozel riski, kredi verilen isletmenin ekonomik kosullar1 ve iginde bulundugu sektoriin
durumu ya da bankanin yatirim yaptigi menkul kiymetleri ihra¢g eden firmalarin ve
faaliyette bulunduklar1 sektorlerin 6zel kosullart nedeniyle ortaya g¢ikan risktir (Merig,
1980: 100-101). Ozel risk igerisine belirli bir faaliyet kolunun veya kredi verilen sahislarin
tasidigi riskler girmektedir.

2.5. Kredi Riski Ol¢iim Yontemleri
Kredi riskinin Ol¢lilmesinde kullanilan metotlarda son yillarda ¢ok onemli gelismeler

kaydedilmistir. Ekonomik yapida ortaya c¢ikan bazi degisimler, kredi riski 6l¢iimiiniin daha
once olmadigi kadar onemli hale getirmistir. Pekcok iilkede yasanan iflaslarin yapisal
artisi, kredi faiz marjlariin oldukca rekabetci hale gelmesi, bir¢ok piyasada
gayrimenkullerin degerlerinin diismesi, bilango dis1 islemlerin agirlik kazanmasi, borglu-
kefil temerriide diisen risk seviyesinin artirilmasi bunlara 6rnek olarak verilebilmektedir.
Altman ve Saunders’den aktaran Simsek’e gore “Bankalar kredi ve kredi benzeri
islemlerde, bor¢lunun temerriide diisme olasiligimi  bilmek istemektedir. Bunu
bagarabilmek, bankanin bor¢lu hakkinda sahip oldugu bilgilerin miktar1 ve kalitesi ile
dogru orantilidir” tanimlanmaktadir.

Kredi riskinin Olclilmesine yonelik olarak derecelendirme kuruluglart ve bankalar
tarafindan ¢esitli modeller gelistirilmistir. Bu modellerde temel amac¢ temerriide diismesi
muhtemel bor¢lunun belirlenmesi, riskin hesaplanmasi, kredinin fiyatlanmasi,
teminatlandirilmas1 veya satilmasi yoluyla maruz kalman kredi riskinin yonetilmesidir
(Simsek, 2002). Kredi riskinin o6lclilmesinde kullanan modeller iki baslik altinda

incelenebilir: “Geleneksek yontemler” ve “Gelismis yeni modeller”.
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2.5.1. Kredi Riski Olciimiinde Geleneksel Yontemler
Kredi riski o6l¢iimiinde sik kullanilan geleneksel ve modern yaklagimlar: birbirinden ayirt

etmek giigtiir. Modern yontemlerde kullanilan fikirler, geleneksel yontemlerin gelistirilmis
halidir.
2.5.1.1. Ekspertiz modelleri

Son yillarda kredi riskinin Olg¢iilmesinde sik sik kullanilan 6znel modellere, ‘uzman
incelemesi modelleri’ olarak adlandirilmistir. Bu modelde kredi karari1 dogrudan subedeki
kredilerden sorumlu yetkili kisi tarafindan verilmektedir. Dahili olarak bu kisinin kredi
verilme asamasindaki ekspertizi, 6znel degerlendirmesi ve ana faktorlere verdigi deger
veya agirlik, kredi kararlarint vermede en Onemli belirleyicileridir. Aslinda, bir kredi
uzmanin dikkate alabilecegi faktorler sinirsiz olabilmektedir. Fakat genel olarak kullanilan
veya kabul edilen ekspertiz sistemlerinden biri “Bes C” modelini kullanmaktadir. 5C diye
bilinen ve Ingilizce isimleri ‘C’ harfiyle baslayan “chracter, capacity, capital, collateral,
conditions” dir. Onlara biiyiik 6nem vermektedir (Altman, Saunders, 1998 ).

25.1.1.1. Karakter (Character)
Kredi taliplisinin borcuna sadaki ile geri 6deme konusundaki hassasiyetini ifade
etmektedir. Hassasiyet ve sadakat niteliksel bir kavram olmasina ragmen miisterinin
gegmise doniik verileri ile sayisallastirilabilmektedir.

2.5.1.1.2. Sermaye (Capital)
Kredi taliplisinin faaliyetlerinde kullandigi 6zkaynaklartir. Faaliyetlerin 6zkaynaklar ile
finanse edilen boliimii, sektor ve tlilkelere gore degismekle birlikte bankalarin 6nem verdigi
bir husustur.

2.5.1.1.3. Kapasite (Capacity)
Kredi taliplisinin, talep edilen krediyi geri 6deme Kkabiliyeti, firmanin kazancinin
degiskenligi ile yakindan ilgilidir. Geri 6deme giicii, temel olarak ge¢mis dénem finansal
analizi ve gelecek donem nakit akim analizleri ile Olgiilebilmektedir. Eger kredinin geri
O0demesi diizenli bir sekilde devam ediyor ancak sirketin kazanct degiskenlik gosteriyor ise,
firma borcunu 6derken zorlana bilecektir. Kapasite, deneyim, sektor, kurumsallagsma ve
yonetim kalitesi de ilave etken unsurlar olarak dikkate alinmaktadir.

2.5.1.1.4. Teminat (Collateral)
Kullandirilan bir kredinin esas itibariyle, kredinin aktarildig1 faaliyetlerden elde edilecek
kaynaklar ile geri O0denmesi esastir. Bu yoniiyle teminat, asli bir unsur olmayip
tamamlayici bir unsur olarak degerlendirilmektedir. Yine de kotii durum senaryosuna gore

kredinin giivencesini olusturan teminat, kefalet olabildigi gibi maddi de olabilmektedir.
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2.5.1.15. Ekonomik kosullar (Cycle-Economic Conditions)
Kredi taliplisinin faaliyet gosterdigi lilke, cografya ve sektor ile firmanin 6zel kosullarini
icermekte olup kredinin geri doniisiinii etkilemektedir. Ekonomik kosullarin durumu,
ozellikle ekonomik  dalgalanmalardan  etkilenen  sektorlerde  kredi  riskinin
degerlendirilmesinde ¢ok 6nemli olacaktir.
2.5.1.2. 1igsel derecelendirme modelleri

I¢sel derecelendirme modeli, risk derecelendirme tekniklerinin en énemlilerinden biridir.
Miisteri bazinda kredi degerliliginin Sl¢giilmesini ve kredi portfoyiiniin tagidigi risk igin
gerekli sermaye tutarinin hesaplanmasini saglamaktadir. Bir banka, stratejilerini, kurumsal
yapisint ve kredi portfoyliniin 6zelliklerini dikkate alarak igsel derecelendirme modelini
olusturmalidir. Bu model kalitatif ve kantitatif ¢cok sayida kriterden olusmaktadir. Bir ig¢sel
model asagidaki 6zelliklere sahip olmalidir.

Risk Faktérler: Bu faktorleri sayisinin fazla ve arasindaki etkilesimin olabildigince az

olmas1 modelin objektifligini artirmaktadir.

Veri tabani: Modelin islemesi i¢in portfdyii olusturan miisterilerin gegmis donemlere ait
kalitif ve kantitatif verilerinin yeterli diizeyde, dogru ve anlamli bir sekilde mevcut olmasi
en onemli kosuldur. Bu veriler matematik ve istatistik yontemler kullanilarak bilisim
teknolojisi araciligryla irdelenebilmesi, analiz edilebilmeli ce raporlanabilir olmalidir.

Risk kategorileri: Kredi portfoyiinde yer alan miisterilerin her biri birbirinin risk derecesi

farklidir. Bu farkliliklar1 6lgmek, miisteriler arasindaki 6nemli farklar1 tanimak ve miisteri
bazinda taginan kredi riskine karsi sermaye dagitimi yerine gruplama yoluyla sermaye
ayrimciligini kolaylastirmak gibi nedenlerle kredi riski kategorileri olusturulmaktadir. Risk
kategorilerinin sayisi; bankanin kredi ¢esitliligi, kredi politikalart ve hacmi ile yakindan
ilgili olup saymin fazlahigr ile miteriler arasindaki farklilasma daha ayrintili
olgtlilebilmekte ve portfoyiin hassasiyeti daha iyi hesaplanabilmektedir. Ancak kategori
sayisinin artirilmasi, 6lgme ve degerlendirmenin daha hassas yapilabilmesi i¢in ¢ok iyi bir
bilisim altyapis1 gerekmektedir. Bu altyapinin yiiksek maliyetleri ve uygulama zorluklar
nedeniyle orta 6lgekli bankalarda kategori sayisinin on civarinda olmasi dnerilmektedir.

Temerriide diisme ihtimali: Risk kategorilerinde yer alan firmalarin, iilke, sektor, kredi

hacmi, finansal veriler ve teminat unsurlarini igeren veri seti kullanilarak gegmiste yasanan
finansal sorunlarin biiytikliigii ve siklik dereceleri 6l¢iilmekte, kredi portfoyiindeki anapara

ve faizlerin geri ddenmemesi ihtimali hesaplanmaktadir.
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2.5.1.3. Kredi stoklama modelleri
Sirketlerin temerriide diisme olasiliklarin1 hesaplamak i¢in kullanilan modeller arasinda en
yaygimi ‘kredi skorlama modelleri’ olarak adlandirilan istatistiksel modellerdir (Resti ve
Sironi, 2007: 287). Modellerin amaci, temerriide diisme olasiligi 6ngoriilen isletmeleri,
kredilerin geri O6denmesinde problem yasanmayacagl Ongoriilen isletmelerden ayirt
edebilmektir (Postalci, 2010: 122). Kredi skorlama modelleri kullanilarak, temerrtit
riskinin hesaplanmasinda hangi faktorlerin etkili oldugu sayisal olarak belirlenebilmektedir
(Avci, 2011: 48). Yapilan analizler sonucu iyi ve kotii kredi talepleri ayristirilmakta ve
beklenen kredi kayiplar1 i¢in ayrilmast gereken karsilik miktarlar1 daha dogru bir sekilde
hesaplanmaktadir (Kasapoglu, 2009: 16). Kredi skorlama modellerinin uygulanabilmesi
icin belli bir grup miisteriye yonelik ekonomik ve finansal risk ol¢iisiiniin belirlenmis
olmas1 gerekmektedir (Oker, 2007: 212). Bireysel kredilerde borglunun gelir seviyesi,
sahip oldugu varliklar, medeni hali, yasi, 6grenim durumu, kurumsal kredilerde ise borg-
Ozsermaye orani gibi finansal rasyolar bu modellerde 6nem kazanmaktadir. Kredi skorlama
modelleri Dogrusal Olasilik Modeli, Logit Model, Probit Model ve Diskriminant Analizi
Modelidir (Bolgiin ve Akgy, 2016: 672).
2.5.1.3.1. Dogrusal olasilik modeli

Dogrusal olasilik modelinde, bankalarin kredi verdigi sirketin ge¢mis yillardaki finansal
verileri modele agiklayici degiskenler olarak ilave edilmekte ve kredi verdikleri ilgili
sitketin temerriide diigmesine neden olan degiskenler ve onlarin agirliklar1 basit bir
dogrusal regresyon ile tahmin edilmeye ¢alisiimaktadir (Simsek, 2007: 43). Modelde, dort
asamali bir siire¢ takip edilmektedir: Dogrusal olasilik modelinin birinci asamasinda
orneklem secimi yapilmaktadir. Daha onceki yillarda ilgili sirkete verilen krediler iki ayr
gruba ayrilmaktadir. Birinci grup sirketler temerriide diismemis ve kredisini diizenli olarak
bankaya geri 6deyen sirketlerdir. Ikinci grupta ise bankaya borcunu ddeme asamasinda
temerriide diisen sirketler yer almaktadir. Bu acidan modeli agiklarken temerriide diisen
sirketler yi = 1, temerriide diismeyen sirketler ise yi = 0 olarak gosterilmektedir. Y,
temerriide diisme olasihigmi ifade etmekte ve 0 ile 1 arasinda bir deger almaktadir. ikinci
asamada her bir 1 sirketi i¢cin m tane aciklayici degisken seg¢ilmektedir. Bu degiskenler
modelde (xil, xi2, . . . Xij,. . . xim) olarak gosterilmektedir. Genellikle bu degiskenler
sirketin temerriide diismeden Once Olclilmiis finansal kaldirag, karlilik, likidite ve

yatirimlarin devir hizi gibi ekonomik ve finansal gostergeleridir (Resti ve Sironi, 2007:



36

300). Ugiincii asamada bu gozlemler dogrusal regresyon yardimiyla ve OLS teknigiyle
asagidaki formiil kullanilarak model tahmini yapilmaktadir (Korkmaz, 2004: 3).

Yi=a+ XiLB Xy + &  (11)
Bu formiilde g; , regresyon Katsayilarini temsil etmektedir ve bagimsiz degiskenlerin (X)
bagimli degisken (Y)’e etkini incelenmektedir.
Dordiincti asamada ise sirketin temerriide diigme ihtimali hesaplanmaktadir. Ancak
gorliniiste her ne kadar basit ve etkili olarak goriinse de dogrusal olasilik modelinin
dezavantajilari da vardir. Ornegin, sirketler icin tahmin edilen temerriide diisme
olasiliginin 0-100% araligi disinda da bir deger alabilmesidir. Sirketin bagimsiz
degiskenlerine dayanarak model tarafindan olusturulan y degeri, eger 100%’lin lizerinde
veya 0%’ altinda bir deger alirsa, bu degerler genellikle 0-100% aralifinda
smirlandirilmaktadir. Ancak bu gibi sorunlar hala devam edebilmektedir. Ornegin, modelin
dogrusal artiklarinin varyansi sabit degildir ve bu da katsayr tahminlerinin yanlis ve
saptiritlmis olmasina neden olmaktadir. Bu sorunlar1 gidermek i¢in daha gelismis olan logit
ve probit gibi modeller kullanilmakta ve tahmin edilen temerriit olasiliginin 0-100%
araliginda bulunmasi saglanmaktadir (Postalci, 2010: 123).

2.5.1.3.2. Logit modelleri

Logit modelleri, logit regresyona tabi olan ve oOzellikle ikili bagimli degiskenler igin
tasarlanmis dogrusal olmayan fakat uygun doniisiimler ile dogrusallastirilabilen bir
regresyon modelidir. Literatiirde logit model yerine lojistik regresyon modeli ifadesi de
kullanilir (Cebeci, 2010). Lojistik regresyon modelinin amaci, bir ya da birden ¢ok
bagimsiz degisken ile bagimli degisken arasindaki iliskiyi modellemektir (Ege ve
Bayraktaroglu, 2009: 146). Lojistik regresyon modelini bir 6nceki kisimda agiklanan
dogrusal olasilik modelinden ayiran en temel fark, lojistik regresyon modelinde yer alan
bagiml degiskenin 0 ve 1 gibi ikili ya da ikiden ¢ok diizey igeren kesikli bir degisken
olmas1 karsilik, dogrusal olasilik modelinde yer alan bagimli degiskenlerin stirekli bir
degisken olmasidir (Boyacioglu, 2003: 201). Lojistik regresyon daha ¢ok durum kontrollii
olarak adlandirilan (basarili-basarisiz, hasta-saglikli, var-yok gibi) c¢alismalarda
kullanilmaktadir (Cebeci, 2010).
Literatiirde lojistik regresyon modelinin uygulandig1 pek ¢ok calisma mevcuttur. James
A.Ohlson 1980 yilinda “Financial Ratios and The Probabilistic Prediction of Bankruptcy”
baslikli makalesinde lojistik regresyon teknigi kullanarak firmalarin basarisizlik riskini

belirlemek amaciyla giivenilir bir model gelistirmistir. Basarisizlik durumunun iki ve ti¢ yil
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Oncesi i¢in tapilan tahminlerde basar1 oranlart sirasiyla %95,55 ve %92,84 olarak
hesaplanmistir (Ohlson, 1980). ilhan Ege ve Ali Bayrakdaroglunun “IMKB Sirketlerinin
Hisse Senedi Getiri Basarilarinin Lojistik Regresyon Teknigi ile Analizi” basliklh
makalesinde IMKB 30 hisse senetlerinin getiri performansinin lojistik regresyon teknigiyle
analizi yapilarak, IMKB’de faaliyet gdsteren sirketlerin basar1 durumu belirlenmistir (Ege
ve Bayrakdaroglu, 2009).

Logit modelinde, dogrusal bir iligki iistel doniisiim yoluyla ayarlanmakta ve bu doniisiim
lojistik doniisiim olarak adlandirilmaktadir. Lojistik doniisiim formiilii asagidaki gibi
tanimlanmaktadir.

Y, = f(w) = —

1+ e~ @i

(2.1)

Formiildeki bagimsiz degisken w,— dogrusal olasilik fonksiyonu tarafindan verilen Xj;—
nin finansal bir gostergesi olup asagidaki sekilde gosterilebilmektedir:

w; = a+ Xt B xj; (2.2)

Son iki denklemi birlestirdigimizde ve rastgele secilmis hata terimini de ekledigimizde

asagidaki logit modeli edle edilmektedir:

1
~a=2j Bjxj

Y, =

e + & (2.3)
Bu formiil ile bagimli degisken olan yi her zaman 0-100% araliginda bir deger almakta ve
sirketin temerriide diismesi olasiligi dogru bir sekilde yorumlanabilmektedir (Resti ve
Sironi 2007: 301).
25.1.3.3. Probit modeli

Probit modeli lojistik regresyon modeline alternatif olarak kullanilan bir modeldir. Her iki
model de birbirine oldukca benzerdir ve her iki yontem ile elde edilen olasilik tahminleri
birbirine oldukga yakin degerlerdir. Iki model arasindaki farklara kisaca deginirsek: Probit
analizinde kiimiilatif normal dagilim, lojistik regresyon analizinde ise bahis oranlar
kullanilmaktadir. Lojistik birikimli dagilimdan tiiretilen logit modelinin aksine, probit
modeli normal birikimli dagilim fonksiyonundan tiiretilen bir modeldir (Seyitoglu, 2013).
Probit modelinin literatiire ilk gecisi 1935°te Ingilizcesi probability unit’in (olasilik birimi)
kisaltmasi olan probit terimini ortaya atan Bliss tarafindan gerceklestirilmistir. BIliss
yaptifi calismada doz-yanit iliskisini arastirmistir. Biyolojiksel —mikroorganizma
poplilasyonuna ait bu c¢alismada; kademeli arttirilan doz diizeylerine maruz kalan
organizmalarin verdikleri iki diizeyli 6liim ya da kalim yanitlarinin doz diizeyleri ile olan

iliskisini incelemek icin probit model kullanilmistir (Altunay, 2014). Literatlirde probit
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modelin uygulandigi diger calismalar da mevcuttur. Probit modeli kullanilarak yapilan
caligmalardan biri Zmijewski’nin 1984 tarihli ¢alismasidir. Bu ¢alismada 96’s1 basarisiz
olarak tanimlanmis 3,976 firma 6rnekleme dahil edilmis ve ii¢ mali oranin (ROA, Toplam
bor¢/ Toplam varliklar ve cari oran) yer aldigi bir model ortaya konulmustur. Modelin
genel tahmin performansi %98 olurken, basarili ve basarisiz firmalarin sirasiyla %97 ve
%99’u dogru bir siniflandirmaya tabi tutulmustur (Zmijewski, 1984).

Probit model parametreleri bakimindan dogrusal, olasilik bakimindan dogrusal olmayan bir
modeldir. X degiskeninin u ortalamali ve o2 varyansli normal dagilima sahip oldugu

varsayildiginda, bu degiskenlere ait birikimli normal dagilim probit fonksiyonu:

F(x)= [ =€ ¢ = (3.1) olarak ifade edilmektedir.

Burada yer alan x, , x* nin belirli bir degeri olarak tanimlanmustir (Altunay, 2014: 13-14).
2.5.1.4. Dogrusal diskriminant modelleri

1977 yillinda yayinladigi makalesi ile biiylik bir ¢cogunluk tarafindan kullanilan, ZETA

Diskriminant Modeli olarak adlandiran discriminant modelini gelistirmistir. “Dogrusal

olasilik ve logit modelleri, bir kredinin verilmesi halinde beklenen temerriit olasiligini

verirken, disktiminant modelleri banka kredi miisterilerini gézlemlenen 6zelliklerine gore

(Xj) ytiksek ve diisiik temerriit riski siniflarina ayirmaktadir” tanimlanmaktadir. (Altman

ve Saunders, 1998). Ornek olarak, Altman’a ait borsada islem goren imalat sanayi firmalar

i¢in yapilmis discriminant analizi incelenebilir. Gosterge degisken niteligindeki Z, temerriit

riski siniflandirmasinin temel 6l¢iistidiir Bu faktor kredi miisterisinin finansal oranlarina ve

bu oranlarin discriminant analizi ile bulunmus ge¢misteki temerriide diisme ya da

diismeme durumunun etkilerine goére agirliklandirilmas: 6nemlidir ( Altman, 1985 ve

Korkmaz, 2004).

Ornekteki discriminant fonksiyon asagidaki gibidir:

Z=172*X;+1,4*X; +3,3*X3+ 0,6*Xs+ 1,0*X5

X1= Net ¢aligma sermayesi/ Toplam varliklar

Xz = Dagitilmamis karlar/ Toplam varliklar

X3z = Faiz ve vergi 6ncesi kar/ Toplam varliklar

X4 = Ozsermayenin piyasa degeri/ Uzun vadeli borg defter degeri

Xs = Satiglar/ Toplam varliklar (4.2

Z’nin degeri arttik¢a, kredi miisterisinin temerriide diisme olasilig1 azalmaktadir. Yani

diisiik ve negatife Z degerleri, kredi miisterisinin yiiksek temerriide diisme riski tasidiginin

bir gostergesidir.
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2.5.1.5. Kredi skorlama modellerinin eksik yanlari
Uzun yillardan beri sik kullanilmasina ragmen kredi skorlama modellerinde bir takim
eksiklikler de bulunmaktadir. Borg¢lu davranisinin yalnizca temerriide diisme ya da
diismeme gibi ayrilmasi bu modellerin eksik yanlarindan biridir (Kasapoglu, 2009: 19).
Diger bir eksiklik, bu modellerin temerriide diisme veya diismeme kararinda 6nemli bir
role sahip olabilecek Ol¢iilmesi zor 6nemli faktorleri dikkate almamasidir (Simsek, 2007:
47). Ornegin, kredi bor¢lusunun bankayla yaptig1 dnceki islemleri dolay1 olustugu izlenim
ve uzun vadeli bor¢lunun alacakli iligkisi, bu bor¢lu i¢in 6nemli, belirgin bir 6zellik
olabilmekte, ancak bu modelde deginilmemistir (Resti ve Sironi, 2007: 307-308).
Gergek hayatta ise, kredi 6demelerinde gecikme olarak hem faiz 6demelerinde hem de
anapara 6denmesinde temerriit diisiilmesi gibi bir¢cok temerriide diismenin derecesi vardir.
Alacaklilarin dogru bir sekilde siniflandirilmasi diskriminant analiz modelinde alacaklilar
arasinda daha fazla siniflandirma yapilmasini gerektirmektedir.
Diskriminant ya da herhangi bir kredi skorlama modelinde tahmin edilen fazlaligin kisa
donemde sabit kalacagi, degismeyecegi varsayiminin, herhangi bir ekonomik gerekgesinin
bulunmamasidir. Aynist secilen degiskenler (Xj) icin de gecerlidir. Modelde kredi
borglusuyla ilgili olmayan finansal oranlar, degisen reel ve finansal piyasa kosullarina gore
zaman igerisinde temerriit riski olasiliginin agiklanmasi ile artan bir sekilde iliskili
olabilmektedir. Dahasi, discriminant model degiskenlerin (Xj) birbirinden tamamen
bagimsiz oldugu varsayimi {iizerine kurulmustur. Ama bu modelin asil yasamda
gerceklesmesi ¢cok zordur.
Benzer bir sekilde ekonominin i¢inde bulundugu asama, yani makroekonomik faktorler bu
modellerde siklikla thmal edilmektedir. Son sorun ise bankalarin temerriit veri setleri ile
alakalidir. Bu kisitlamanin yeterli veri setinin hazirlanmasi ile agilmasi durumunda, mevcut
durum, geleneksel kredi puanlama modellerinin kurumsal krediler i¢in kullanilmasinin
oniinde bir engel tegkil etmektedir.

2.5.2. Kredi Riski Ol¢iimiinde Gelismis Yeni Modeller
Glinlimiizde kredi riskinin dl¢iilmesinde ve yonetiminde radikal degisiklikler olusmaktadir.

Yeni kredi riski modelleri, finansal teorisini ve daha kolay elde edilebilen finansal piyasa
verilerini kullanilarak bor¢lanma aracglarina ait temerriit olasiligi ile alakali sonug
cikarmaktadir. Yeni modellerin ¢ok karmasik bir konstriiksiyona sahip olmalarina ragmen,
cevaplamak istedikleri soru Simsek’in yazan Bankacilikta Risk ve Risk Olciim Yo6netimleri
adlan teze gore oldukca basittir: “'Banka kredisi portfoyliniin ne kadar1 geri donmeyecek

kredilerden olusmaktadir?’ Bu sorunun cevabini bilen bankalar yeteri kadar sermaye
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ayiracaklarindan, en kotii durum senaryosu ile karsi karsiya kalsalar bile, 6deme giigliigii
icerisine diismeyecekler”dir. Finansal miihendislerin yeni nesil kredi riski modellerine en
biiyiik katkisi; bilango dis1 risklerden sonraki kredi marjlarindaki diisiis dis1 risklerin biiylik
boyutlara ulasmasi, kredi piyasalarindaki daha rekabet¢i yaklasim sonrasi kredi kar
marjlarindaki diigiis, teminat verilen menkul kiymetlerin degerlerindeki degiskenlik, diisiis
trendi ve teknolojideki biiyilik ilerlemelerdir. Merton tabanli modeller, Moody’s KMV
Modeli, Sermayenin risk ayarli getirisi modeli (RAROC), CreditMetrics ve
CreditPortfolioView modelleri uluslararasi gecgerliligi olan ve yaygin olarak kullanilan
giincel kredi riski 6l¢lim modellerinden bazilaridir.

2.5.2.1. Merton tabanh modeller
Merton tabanli modeller, kredinin geri 6denmemesi ve finansal piyasalar arasindaki artan
korelasyonu tespit etmek amaciyla kullanilmaktadir (Schaefer ve Strebulaev, 2008: 1-19).
Bu modellerde temerriide diisme olasiliklart sermaye yapist ve varlik fiyatlar
dalgalanmalarindan faydalanilarak hesaplanmaktadir. Eger, vade sonunda yiikiimliliiklerin
degeri, varliklarin piyasa degerinin iizerindeyse, temerriide diisme durumu séz konusu
olmaktadir (Perasan, Schuermann, Treutler ve Weiner, 2003: 6-7).
Literatiirde merton modelinin uygulandig1 calismalar da mevcuttur. Ornegin, Falkenstein
ve Boral tarafindan 2000 yilinda Amerika Birlesik Devletlerinde (ABD) gergeklestirilen ve
1450’si tiimiirriide diismis toplam 14,000 reel sektdr firmasinin 1980-2000 yillart arasi
mali tablo wverileri kullanilarak O6rnekleme dahil edildigi ¢alismada Merton Model
tahminlerinin dogruluk diizeyi %74,8 ve %79,9 olarak tespit edilmistir (Falkenstein ve
Boral, 2000). Merton modelinin Tirkiye bankacilik sektoriinde kullanilabilirligine iliskin
olarak Ridvan Cabukel tarafindan gergeklestirilen 2006 tarihli doktora tez ¢alismasinda,
IMKB’de islem goren firmalar igin 1997 — 2003 araliginda ii¢ aylik 300,000 gdzlem
iizerinde merton modeli uygulanmis ve temerriide diisme olasiliklarinin tahminlerinin
dogrulugu Oolciilmiistiir. 0,26 esik degerinde toplam tahmin hatast %3,31°e kadar
cekilebilmistir. Bu sonug, modelin Tiirkiye’de uygulanabilirligi agisindan tatminkar hesap
olunmaktadir (Cabukel, 2006:136, Muzir, 2011:224).

2.5.2.2. Moody’s KMV modeli
KMV modeli, merton modelinin gilincel versiyonudur ve opsiyon fiyatlama teorisine
dayanmaktadir. Model, temerriide olan uzaklik degerini bir gosterge olarak kullanmaktadir.
Temerriit olasiligl, firmanin toplam varlik degerinin, varlik riskinin (toplam varlik
degerinin volatilitesi) ve sermaye yapisinin bir fonksiyonudur (Muzir, 2011: 232). Hisse

senedini veri alip opsiyonlarin olusumunu agiklamak, modelin temel mantigidir. Model,
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hem sirketlerin borg¢larini veri alarak fiyat oynaklig ile birlikte gelecekte temerriide diisme
olasiligin1 hesaplamakta, hem de kredi geri doniislerinin olasilik hesaplarini, bankalardan
kredi c¢eken isletmelerin hissedarlar1 yoniinden hesaplayabilmektedir. Bu hesaplama
yapilirken, hem isletmenin tahvillerinin piyasa degeri ile aktiflerinin piyasa degeri
arasindaki iliski, hem de bu degerlerin volaliteleri (belirli bir zaman araliginda degerindeki
degisimin standart sapmasi) ve aralarindaki iligki incelenmektedir (Saunders ve Allen,
2002: 49). KMV modeli, kredilerin beklenen getirisi, riski (varyansi) ve temerriit
risklerinin  korelasyonunu kullanarak, bir portféy kredi riskinin hesaplanmasini
amaglanmaktadir (Dayan ve Kargin 2013: 54-38).

Modelde, 6zsermaye degeri (EQ) ve onun standart sapmasi (o), varlik degeri (A), varlik
riski (a4), kaldirag (F: borg toplami), vade (T), ve faiz oran1 gibi degiskenlerin opsiyon
fiyatlama yaklasimina dayali birer fonksiyonu olarak degerlendirilmektedir. Model,
firmanin 6zsermaye degerini ve degiskenligini asagidaki formiillerde kullanarak temerrtit

olasiliklarini belirlemektedir (Paudel, 2007).

A dEQ
OgQ = 0Oa (E)(d_A (5.1)

on = 0r0 PGrorzn) 62

Temerriide uzaklik degeri (DD) asagidaki (3.3) denklemi ile hesaplanmaktadir:

1n(§)+(u—0.50ﬁ )T
gA\T

Bu denklemdeki p — varliklarin yillik ortalama getirisini, In ise dogal logaritma degerini

DD =

(5.3)

ifade etmektedir. Beklenen temerriit siklig1 ise asagidaki (5.4) denkleminin yardimiyla

hesaplanacaktir:
In(4)+(u-0,503)T
TKMV = N(n(F) G — T (54
94

Denklemde N, birikimli normal standart dagilim olasiligin1 gostermektedir (Bharath ve
Shumway, 2004)

KMV modelinde kredi varliklar1 arasindaki olas1 baglantilarin (korelasyon katsayilari) tam
olarak belirlenebilmesi i¢in, bulunan iilke, endiistri ve firmaya 6zgii kabul edilen risk
faktorleri, ayrica kiiresel ekonomi etkisi, bolge etkisi ve sektor etkisi gibi faktorler de

kullanilabilmektedir (Bolgiin ve Akgay, 2009: 619-620).
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2.5.2.3. Sermayenin risk ayarh getirisi modeli (RAROC)

Sermayenin Risk Ayarli Getirisi (RAROC) modeli, piyasa verilerine dayali kredi riskini
O0lgmek i¢in kullanilan modellerinden birisidir. Bu modeli ilk olarak Bankers Trust
tarafindan kullanilmistir. RAROC modeli, bankanin krediden beklenen varliklarin getirisi
yerine beklenen faiz ve iicretlerin kredi riskine oranini dikkate almaktadir. Bagka bir
deyisle, kredi gelirini kredi tutarina bolmek yerine, kredi riskini temsil eden bir gostergeye
bélmenin dogru oldugunu savunulmaktadir (Saunders, 1999a). Yani modelinin arkasinda
yatan temel fikir kredi riskine oranimi dikkate almasi gerektigidir. Kredi onayi, yalnizca
elde edilen RAROC katsayisinin fonlama maliyetine gore yeterince yiiksek oldugunda
verilmektedir. Diger yandan, halen hayatta olan kredilerin RAROC katsayisinin
benchmark sermaye maliyetinin altina diistiigli durumlarda, bankanin bu kredinin
kosullarinda krediyi karli hale getirecek sekilde bir ayarlama yapmalidir. Yani aksi
takdirde, bankanin krediyi karli kilmak icin ayarlamalar yapmas1 gerekecektir (Korkmaz,
2004).

Bir kredi, ancak RAROC’un, bankanin gdsterge maliyetine goreceli olarak yiiksek oldugu
durumlarda kabul edilmektedir. Mevcut bir kredide RAROC, bankanin RAROC
gostergesinin altina diiserse, krediden sorumlu yoneticiler, krediyi karli hale getirmek icin

vadesini yeniden gozden gecirme yoluna gitmelidir (Y1lmaz, 2011:102).

B p o« 2 waL (61

L L™ (1+R)

== = Kredideki degisim

D; = Kredi siiresi

AR
(1+R)

= Faiz oran1 sokunun biiyiikliigi

AL = Sermaye riski ya da kayip miktari

L= Risk miktar1 ya da kredi biyiikligii

Ayni model kredi faiz oranm1 soku biuytkliigii ile kredi kalitesinde yasanacak sokla da
kurulabilmektedir. Kredi siiresi ve miktart kolayca hesaplanabilir ancak kredi riski
priminde ortaya cikabilecek maksimum degisimi hesaplamak i¢in firmalarin tahvillerinin
islem gordiigli tahvil piyasasina bakmalidir. En kotli durum senaryosunu goz oniinde
bulundurmak gerektiginden bir onceki yila gore risk primi en ¢ok degisen tahvilin risk

primi degisimi alinir.
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RAROC modelinde temel sorun, payda yer alan riskin hesaplanmasi ile ilgilidir. Risk
hesaplanmasi ile ilgili iki yaklasim tercih edilebilmektedir. Bunlar durasyon ve kredi
temerriit oran1 yaklagimlardir.

Durasyon yaklasim: Durasyon yaklasimi, bir kredinin piyasa degerindeki degisimini,

kredinin siiresi ile faiz oranindaki soklarin biiyiikliigliniin carpimi olarak gdostermektedir.

Kredi temerriit oranlari yaklasimi: Beklemeyen temerriit olasilig1 ile temerriit durumunda

olusacak kayiplari ¢carparak riskli sermaye tutar1 bulunabilmektedir. Ancak burada finansal
kurumlarin hesaplamalar1 dikkatli yapmasi ve veri tabaninin saglikli olmasina dikkat
etmesi gerekmektedir.
2.5.2.4. Kredi matrisi modeli

Kredi matrisi, krediler gibi alim satim amagli olmayan varliklarin ya da sirket tahvillerinin
portfoy risklerinin Ol¢lilmesinde kullanmak icin gelistirilmistir (Morgan, 1997:5). Kredi
matris modelinde kredinin temerriidli, yani geri 6denmemesi durumundaki kayip
tahminleri hesaplanmaktadir. Bu model 1997 yilinda JP Morgan adli firma ve sponsorlari
tarafindan, riske maruz deger modeli ile beraber degerlendirilmis ve gelistirilmistir.
Modelin cevaplamak istedigi temel soru, gelecek senenin kotii bir y1l olmasi durumunda,
kredilerden veya kredi portfoyiinden dolayr kaybin ne kadar olacag: ile ilgilidir. Bu
modelde gelecek yillarda muhtemel bir basarisizlik olmasi durumunda kredilerde ne kadar
kayip meydana gelebilecegini ve kredilerdeki artig, diisiis ve temerriit verileri ile birlikte
risk altindaki degeri hesaplanmaktadir. Kredi matrisi, kredi notundaki degisime yonelik bir
analize dayanip belirli bir siire i¢inde bir kredi notundan baska bir kredi derecesine gegme
olasilig1 ve temerriit diisme olasiliklar1 ele alinmaktadir. Model ii¢ asamadan olusmaktadir.
Ik asamada ortaya cikabilecek herhangi bir olumsuz durumunda isletmelerin ve kredi
kalitelerinin degerlendirilmektedir. Ikinci asamada, kredi borglularmin krediye gecis
matrislerinin birbiriyle etkilesimi ve bagimlilik diizeyi incelenmektedir. Ugiincii asamada
ise, meydana gelebilecek herhangi bir olumsuzluk durumunda isletmelerin maruz
kalabilece§i zararlar hesaplanmaktadir. Modelin ilk asamasinda kredi ge¢is matrisi
olusturulmakta ve bu matris ile banka portfoyilindeki her bir miisterinin kredibilite degisimi
takip edilmeye calisilmaktadir. Kredi gegis matrisleri, kredi derecelendirme kuruluslar
tarafindan belirlenmekte ve sirketlerin temerriide diisme olasiliklarinin  tahminini
kolaylagtirmaktadir (Morgan, 1999: 46).

Modelin ikinci asamasinda ise kredi gecis matrislerinde kredi derecelendirme degisiminin

isletme tiizerindeki etkisi Ol¢iilmeye calisilmaktadir. Sirketin maruz kalabilecegi yam
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ugrayabilecegi olasi zararlarin ortadan kaldirilabilmek i¢in matris degerlerindeki meydana
gelen degisiklikleri bilmek 6nemlidir. Bu hesaplamay1 yapabilmesi i¢in igletme tahvilinin
piyasa degerinin, devlete ait hazine bonolarinin degerinin ve isletmenin kredi
derecelendirme kurulusundan aldigr notun bilmesi gerekmektedir (Nickel, Perraudin ve
Varotto, 1999). Son asamada ise portfoydeki kaybin belirli bir giiven araliginda ve belirli
bir dl¢lim siiresi i¢inde riske maruz degeri hesaplanmaktadir. Giiven araliklar1 genellikle
%095 ile %99 arasinda se¢ilmekte ve giliven araligr arttik¢a, risk maruz kalma degerleri de
artmaktadir. Yani gliven aralifi ne kadar yiiksek olursa ortaya ¢ikan riske maruz deger
rakamlar1 da o kadar yiiksek olmaktadir (Dayan ve Kargm 2013: 54-41). Kredi matrisi
modelinin dezavantajlarindan bir tanesi, konjonktiirel etkilerin riske maruz deger
Olciimlerinde yeterince dikkate alinmamasidir. Bu noktada, kosullu kredi riske maruz deger
(CVaR) oOlglimlerinin ve yapay sinir aglari gibi parametrik olmayan yontemlerin
uygulanmasi arastirmacilarca Onerilmektedir (Andersson, Mausser, Rosen ve Uryasev,
2001: 273-291).
2.5.2.5. Kredi portfoyii goriiniimii modeli

Kredi portfoyli gériinlimii modeli, 1997 yilinda Tom Wilson ve McKinsey danismanlik
firmasi tarafindan gelistirilmis ve temerriit olasiligin1 makroekonomik degiskenleri dikkate
alarak 6l¢meye yarayan bir modeldir (McKinsey, 1997). Bu model, kredi dongiilerinin
ekonomik dongiilere bagl oldugu gézlemine dayanmaktadir (Resti ve Sironi, 2007: 426).
Modeldeki temerriit olasiliginin, issizlik orani, ekonominin biiylime orani, mevduat faiz
oranlari, tasarruf oranlar1, doviz kuru, uzun vadeli faiz oran1 ve kamu harcamalar1 seklinde
devam eden genis bir makroekonomik degiskenler listesinden etkilendigi kabul
edilmektedir (Postalct, 2010: 128). Bu degiskenlerin secilen portfdyiin 6zelliklerine uygun
olarak diger makroekonomik degiskenlerle gelistirilmeye ve diizeltilmeye acik olmasi
modelin gili¢lii yan1 olarak degerlendirilmektedir. Ayrica, makroekonomik degiskenlerin
kolayca bulunabilmesi de modelin bir bagska avantaji olarak goriilmektedir. Ekonominin
genel durumunun iyilesmesi durumunda kredi doniislerinde ve tahsilatlarinda bir azalma
baslarken kotliye gidis s6z konusu olmasi halinde tam tersi bir durum meydana
gelmektedir. Bu nedeniyle kredi doniislerindeki artis veya azalis ekonominin iyi
yonetilmesine ve diinya genelinde ekonomik biiylimenin siirmesinin saglanmasina baglidir
(Bolgiin ve Akcay, 2005: 596). Ornegin, ekonomik dongii degiskenlerine esit tepki
gosteren (genellikle ayn1 sektor ve ayn1 cografi bolgede) sirketler grubu veya segmentlerin
(), t zamaninda temerriit olasiligini (Pjt) ele alalim. Temerriit tahmin modeli, lojistik

fonksiyon araciligiyla asagidaki (7.1) esitlik ile ifade edilmektedir.



45

1
= — (7.1)

P;¢
Esitlikte, yj; — makroekonomik faktdrlere dayali j segmentinin “saglik ekdeksi’nin” t
anindaki degerini temsil etmektedir. Temerriit olasiligt 0 ve 1 arasinda bir deger
almaktadir. Endeksin degeri ne kadar artarsa, temerriit olasiliginda bir o kadar asagi
diismektedir (Pareek, 2007). Ayrica, yj: endeksi, bir ka¢ makroekonomik degiskenlerin X;i,
Xj2, Xj3,.....Xjn ( TEel GSYIH-nin bliylime orani, istthdam orani, uzun vadeli faiz oranlarinin

diizeyi, kamu harcamalarimn diizeyi, vb®) bir dogrusal kombinasyonu olarak da ifade
edilebilmekte ve asagidaki (7.2) denklemi seklinde gosterilmektedir:
Yijt= Bjo+ Bi,1Xj1,t + Bj.2 Xj2t+ Bj,3Xj3.t + vjit (7.2)
Denklemdeki Bjo, Bj1, Bjz»e-oeeeo Bjn katsayilarmin degeri, tarihsel deneyimlere ve
segmentin gecmis donemlerdeki temerriit frekanslart veri setine dayanarak tahmin
edilmektedir (Resti ve Sironi, 2007: 426).
Makroekonomik verilerdeki dalgalanma etkilerinin sadece sektor veya iilke bazinda
hesaplaniyor olmasi ve bu durumda spesifik risklerin ve firmalarin ekonomik degisimler
karsisinda maruz kaldigi finansal degisikliklerin g6z ardi edilmesi modelin zayif yonii
olarak goriilmektedir. Model, piyasa degerlerine bagli olarak calismasi nedeniyle gelismis
ve likit sorunu yagamayan ekonomiler ve piyasalar i¢in yapilandirilmistir. Bu nedenle, likit
olmayan, az gelismis veya gelismekte olan piyasalarda bir takim belirsizliklerin olabilecegi
gozardi edilmemelidir.

25.2.6. CreditMetrics
Bu model 1997 yilinda ilk olarak JP Morgan ve destekleyici tarafindan halka agik olarak
sunulanmistir. Sirket tahvillerinin risklerinin, Riske Maruz Degeri (RMD) c¢ergevesinde,
Olclilmesi amaciyla gelistirilmistir. RMD’i, genelde 1 yillik zaman araliginda, kredi
portfoy degerindeki degisime iliskin gelecege yonelik olusabilecek dagiliminin tahmin
edilmesi temeline bagl bir modelidir (Bolgiin ve Akcay, 2016, 680).
Piyasa riskinde portfoy getiri degisimlerinin daglimi1 normal kabul edilmektedir. Fakat bu
kabul kredi getirileri dogast geregi olduk¢a carpiktir ve normal degildir. Kredi
kalitesindeki herhangi bir gelismeden kaynaklanan sinirlandirilmig bir iist limitin yaninda,
kredi kalitesinin diisme veya temerriit durumunda bir alt limit bulunmaktadir. Dagilimin
olasilik yiizdesi sadece ortalama ve sapma (variance) degerinden tahmin edilmez. Kredi
riski i¢in riske maruz deger hesaplamasi, portfoy degerindeki degisimlerin tiim dagiliminin

simiilasyonunu gerekli kilmaktadir.
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CrediMetrics modelde giiclii bir varsayim yapilmistir. Bu varsayima gore, ayni rating
siifinda, ayn1 gecis olasiligt ve ayni temerriit olasilifina sahip biitiin ihracgilar benzer
kredibiliteye sahiptir. Bu durum eslenik kredi “credit-homogeneos” olarak
isimlendirilmektedir. Her bir firmanin kendine 6zgli yapisinin olmasi ve kendine has varlik
getirilerinin daglimi olmasi, kendi sermaye yapisi ve kendi temerriit olasiligr ile karakterize
edilmesi gibi yonleriyle, KMV modeli CreditMetrics modelinden ayrilmaktadir.
Credirmetrics genellestirme ile modele pratiktik kazandirmaktadir fakat firmanin kendine
has oOzellikleri de goz ardi edilmektedir. CreditMetrics modeli daha iyi anlamak i¢in
asagidaki 6rnegini kisaca inceleyelim.

Omek: % 6 kupon 6demesi bulunan ve vadesine 5 yil kalmus, ipotekli BBB derecesine
sahip bono diye varsayalim.

BBB derecesinde sahip kredi bor¢lusunun, Standart ve Poor tarafindan yapilan bugiinden
itibaren 1 y1l boyunca temerriidii de icerecek sekilde kredi rating gecislerine ait 8 olasilik
tahmini Cizelge 2.1’de gosterilmistir.

Cizelge 2.1 Bir yil igerisinde bir kredi derecesinin degerine degisme olasiligi

Yilsonu Derecesi (%)

Baslangic AAA AA A BBB BB B CCC Temerriit
Derecesi
AAA 90,81 8,33 0,68 0,06 0,12 0 0 0
AA 0,70 90,65 7,799 0,64 0,06 0,14 0,02 0
A 0,09 2,27 91,05 5,52 0,74 0,26 0,01 0,06
BBB 0,02 033 595 8693 530 1,17 112 0,18
BB 0,03 014 o067 7,73 8053 884 1,00 1,06
B 0 0,11 0,24 043 6,48 83,46 4,08 5,20
CcCccC 0,22 0 0,22 1,30 2,38 11,24 64,85 19,79

Kaynak: Credit Week, Standart and Poor’s

Cizelge 2.1°den goriilecegi gibi borglu igin en biiyiik olasilik mevcut kredi derecesinde
kalmaktir. BBB derecesinde olan bor¢lunun derecesinin AAA’ya yiikselme olasiligi %
86,93’tiir. 1 y1l iginde temerriide diisme olasiligr ise % 0,18°dir.

Gergeklesen gecis ve temerriit olasiliklar1 yildan yila, ekonomideki gerilemeye ya da
genislemeye bagl olarak, degiskenlik gosterebilir. Bir 6l¢iim yapilirken geg¢is matrisini
kullanan kisi, mevcut ekonomik ¢evreyle tutarli olmasi i¢in kendi degerlendirmesine gore
Cizelge 2.1°de gosterilen ortalama tarihsel degerleri degistirebilmektedir. Moody’s
sirketinden Carty ve Lieberman’in yapmis olduklart ¢alisma ile 1920-1996 siiresi boyunca
derecelenmis borglular i¢in derecelendirme kategorisi ile hem ortalama hem de standart
sapma hesaplayarak, gecmis temerriit istatistiklerini yayinlamistir.

Bir bononun degerlemesi, ihrag¢inin derecesine karsilik gelen verim egrisinden yapilir.
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6 6 6 6
(14R1+ S1) (1+Ry+ S3)2 (1+R3+ S3)3 (1+R4+ Sy)*

P=6+ (8.1)

Burada R devlet tahvilinin 1, 2, 3 yil ve 4 yil boyunca risksiz orani, S belirli bir
derecelendirme grubuna dahil edilen kredinin 1 yil, 2 yil, 3 yil ve 4 yil boyunca risk
primlerini gostermektedir.

Eger firma, yilin sonunda temerriide diiserse her seyi kaybedildigini diisiinmek lazim
olmaktadir. Enstriimanin derecesine bagli olarak, yatirimei tarafindan nominal degeri
iizerinden bir geri kazanin orani ile temerriit tutari telafi edilebilmektedir. Bu geri kazanim
oranlar1 gdsterilmistir.

Cizelge 2.2’de, eger kredi notunun degisirse, gelecek yilin olasi piyasa degerleri
vermektedir. Bu Ornekte de kidemli ve teminatlandirilmamis borcun kurtarilma oranit %
51,13 olarak tahmin edilmistir.

Cizelge 2.2 BBB notu kredi i¢in RMD hesaplamasi

Derecelendirme Degisme Kredinin Olasilikla Kredi Olasilikla
Olasihig: Yeni Degeri  Agirhiklandirilmis Degerinin Agirhiklandirims
Deger Ortalamadan  Farkin Karesi
Farki
AAA 0,02 109,37 0,02 2,28 0,0010
AA 0,33 109,19 0,36 2,10 0,0146
A 5,95 108,66 6,47 1,57 0,1471
BBB 86,93 107,55 93,49 0,46 0,1856
BB 5,3 102,02 5,41 -5,07 1,3612
B 1,17 98,10 1,15 -8,99 0,9452
CCC 0,12 83,64 0,10 -23,45 0,6598
D-Temerriit 0,18 51,13 0,09 -55,96 5,6363

Kredi degerinin normal ve reel dagilimi i¢in %5 ve %1 kotli durum senaryolarina gore
yapilan RMD hesaplamalar1 Cizelge 2.2°den gosterilmektedir. RMD’in hesaplanmasinda
ilk adim birinci yilin sonunda alabilecegi kredinin ortalama degerini bulmaktir. Ornekte
olan kredi degerlerinin ortalamasi1 107,55 TL’ye esittir. Bununla birlikte, banka kredinin
degeri degil bu, degerin degiskenligi yani potansiyel zarar (olast kayip)’i
onemsenmektedir. Cizelge 2.2’denki gibi kredi degerinin 102,22 ve altina inme olasilig1 %
6,77°dir. Bu oranin yaklasik %35 altindaki degerin hesaplamak i¢in kullanilabilecegini
sOyleyebilmektedir. Bu durumda riskli deger 107,55-98,10=5,07 olacaktir. Bu islemi bir
adim daha ileriye gotiiriirsek, gergek degerleri riske maruz degerleri enterpolasyon ederek

hesaplayabilecektir.
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2.5.2.6.1. Riske maruz deger yaklagimi

CreditMetrics yaklagiminda piyasa riski sabit kabul edildigi siirece riske maruz deger
yanilticidir. Bu yapitas1 her bir kredi derecesine uygulanan forward fiyatlama modelidir.
Bonolar, borglar, alacaklar, bor¢ verme taahhiitleri, kredi mektuplari gibi bomo
analojisindeki {irlinler i¢in riske maruz kalinan biyiikliikler, risk durumunda 1 yillik zaman
periyodunun oOtesinde gelecek nakit akislart ile ilgili varsayimlarda bulunulur. Forward
fiyatlama, karsilik gelen kredi kalitesi i¢in forward getiri egrisini kullanarak simdiki deger
modelinden tiiretilir. Bankanin kredi derecesinde bir degisiklik olmadigini varsayarak
farkl1 faiz oranmi senaryolari i¢in faiz orani swaplarin riske maruz degerler profillerini
gosterir. Banka sadece riske maruz degerin pozitif oldugu durumda risktedir. CreditMetrics
yaklagiminda forward fiyat dagiliminin hesaplanmasi faiz oranlarinin kararli oldugu bir ad
hoc prosediiriine baglidir. Risksiz forward swap degeri, forward egrisine bagli olarak
swap’in gelecekteki net akislarini iskontolama ile forward kamu menkul kiymet getiri
egrisi kullanarak 1skonto etmektedir. Bu degeri tiim kredi dereceleri i¢in aynidir. Vadeye
kadar 1 yil i¢inde temerriit diigme olasiligi, Moody’s veya Standart&Poor’s tarafindan
yayimlanmaktadir.

25.2.7. CreditRisk+
1997 yilin sonunda Credit Suisse Finansal Hizmetler tarafindan, Credit Riski+ olarak
adlandirilan, sadece temerriide odaklanan yeni bir yaklasim ortaya atilmis bir modeldir.
Bireysel bono ve krediler i¢in temerriidiin bir Possion siirecini izledigi varsayimini kabul
etmektedir. Bu analizde kredi gecis riski agcikca modellenmemistir. Bunun yerine, Credit
Riski+, degisim riski icin ¢ok kati olmayacak sekilde stokastik temerriit oranlarini kismi
hesaplamaya izin vermektedir.
CreditRisk+ bono ve bor¢ portfoyiiniin kayip dagilimimin tiiretilmesinde aktiieryal bilim
yaklagim uygulamaktadir. Sadece temerriit riski modellenmistir, kredi notunun diisme riski
degil. KMV’ye zit olarak, temerriit riski firmanin sermaye yapist ile ilgili degildir. Bu
modelde temerriidiin nedenleri hakkinda bir varsayim yapilmstir.
Daha teoriksel olarak anlatirsak, A borglusu ya da P, olasilikla temerriittedir, ya da 1- Py,
olasilikla temerriitte degildir. Varsayilmistir:

e Bir borcun verilen periyod i¢in temerriit olasiligi, faiz edelim ki 1 ay i¢inde, diger
herhangi bir ay i¢in de aynidir,

e (ok sayida borg¢lu i¢in, temerriit olasiligi herhangi belirli bir borglu icin kiigtiktiir
ve verilen donem i¢inde olusan temerriit sayist herhangi diger bir donemde olusan
temerriit sayisindan bagimsizdir.
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Bu sartlar altinda verilen donem i¢indeki temerriit asyilart i¢in olasilik dagilimi en iyi

Possion dagilimi ile gostermektedir.
wtoo_
P(Niemerrit) = T K,n=012,... (9.1)

u= yila diisen ortalama temerriit sayist
p = YaP, P,ifadesi A borglusu igin temerriit olasiligini gosterilir.
Yillik temerriit sayis1 n, ortalamsi u ve standart sapmasi /i olan bir stokastik degiskendir.
Poisson dagilimi kullanarak sadece bir parametre (u) tarafindan temerriit olasiligin
tamamen belirleme 6zelligi modeli olduk¢a kullanisli yapmaktadir.

2.5.2.7.1. Temerriitlerin frekansi
u ortalama temerriit oran1 olmak {izere, temerriit oraninin standart sapmasinin yaklagim
olarak u degerinin karekokiine yani v/u’ye esit olmasini beklemektedir. Bu sartlar altinda
Posson dagilimi gercek temerriit olasiligimi daha diisiik tahmin edecektir. Temerriit
oranlarinin zaman boyunca degiskenlik gosterdigini incelediginde bu sonug¢ beklenmedik
degildir. Poisson dagilimi hala temerrtit siirecini temsil etmek i¢in kullanilabilmekte ama
ek bir varsayim ile ortalama temerriit oranimin kendisi u ortalama ve g, standart sapma
degeri ile stokastiktir. Stotastik temerriit oran1 varsayimi yapilirsa, temerriitlerin dagilimi
genis bir sag kuyruk ile daha ¢arpik bir hale gelmektedir.

2.5.2.7.2. Kayiplarin siddeti
Bir bor¢lunun temerriide diistiigii durumda, karsi taraf bor¢lu tarafindan 6denecek tutardan,
kredinin kurtarilan tutar1 ¢ikartilarak bir kayba maruz deger bulunmaktadir. CreditRisk+
modelinde her bir borglu ic¢in riske maruz biiyiikliik, kayip temerriidii hesaplamak i¢in
ongoriilen kurtarma orani ile diizeltilmektedir. Bu diizeltilmis riske maruz biyiiklik
modele disaridan katilmakta ve durum piyasa riski ve asag1 yonlii derece hareketi riskinden
bagimsizdir.

2.5.2.7.3. Bir portfoy icin temerriit kayiplarinin dagilimi
Iyi gesitlendirilmis portfdy icin kayip dagilimini tiiretmek iizere, kayiplar her bir banttaki
riske maruz biiyiikliiklerin seviyesi tek bir say1 tarafindan yaklasik olarak tahmin edilecek

sekilde iki banda ayrilmaktadir (Bolgiin ve Ak¢ay, 2016:718).
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Sekil 2.3 Temerrtitlerin dagilimi
A

v

Temerriit Miktar1
Kaynak: Credit Risk+
Ornek: bir banka 500 farkli borgludan 50.000 ve 1 milyon TL arasinda riske maruz
biiytikliige sahip bir bor¢ ve bono portfoy tutmaktadir.
Cizelge 2.3 Beklenen kayip hesaplamasi

Notasyon
Borglu A
Riske Maruz Tutar La
Temerriit Olasilig1 Pa
Beklenen Kayip ?A= Lax Pa

Asagidaki cizelgede sadece ilk 6 bor¢lu i¢cin maruz kalinan degerleri gosterilmistir:

Cizelge 2.4 Riske maruz deger hesaplamasi

Bor¢lu Riske Maruz Maruz Yuvarlatlmis Band J
Tutar Kalinan Maruz
Kalinan
1 150000 1,5 2 2
2 460000 4,6 5 5
3 435000 4,35 5 5
4 370000 3,7 4 4
5 190000 19 2 2
6 480000 4,8 5 5

Maruz kalinan degerin biriminin L=100.000 oldugu varsayilmistir. Her bir J bandinin, j=
1,.....m; m=10 olmak iizere, ortalama genel maruz kalinan deger V; = 100000*j olarak
hesaplanir. CreditRisk+ modelinde asagidaki gibi her bir bant bagimsiz bir bor¢ bono
portféy olarak goriilmektedir.
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Cizelge 2.5 Beklenen kayip ve temerriit Sayisi

Gosterim
J bandindaki L biriminden genel risk Vi
J bandindaki L biriminden beklenen kayip ej
J bandindaki beklenen temerriit sayisi U
Band J Bor¢lularin  ?j H;
Sayis1

1 30 1,5 1,5

2 40 8 4

3 50 6 2

4 70 15,2 6,3

5 100 35 7

6 60 14,4 2,4

7 50 38,5 5,5

8 40 19,2 2,4

9 40 25,2 2,8

10 20 4 0,4

Portfoyiin tamami i¢in kayiplarin dagilimini tiiretmek igin su yolu izlenmektedir;
Adim1: Her bir bant i¢in olasilik hesaplayan fonksiyon bulunur
Adim2: Portfoyiin tamamu i¢in olasilik iireten fonksiyon bulunur
Adim3: Portfoyiin tamamu i¢in kayip dagilimi tiretilir.

2.5.2.7.4. CreditRisk+ yonteminin avantajlari ve Simirlar

CreditRisk+ goreli olarak kolay uygulanir olmanm avantajmi sunmaktadir. ilk &nce,

CreditRisk+ yontemini ¢ekici yapan kredi kayiplari portfdyiiniin olasilig1 i¢in kapali

formda tanimlamalar tliretmesidir. Ek olarak borg¢lu tarafindan marjinal risk katkilari

kolaylikla hesaplanabilmektedir. Ikinci olarak CreditRisk+ tahmin etmek icin goreli olarak

birka¢ girdi gerektiren temerriit lizerine odaklanmaktadir. Her bir enstriiman icin sadece

temerriit olasilig1 ve riske maruz biiyilikliik gereklidir. CreditMetrics’in uyguladigi benzer

sinirlamalar gibi, CreditRisk+ metodolojisi de piyasa riski olmadigini varsaymaktadir.

CreditMetrics gibi, CreditRisk+ de opsiyonlar ve déviz swaplart gibi getirisi dogrusal

olmayan finansal enstriimanlar ile ilgilenmemektedir.
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3. MOGOLISTAN BANKACILIK SEKTORU UZERINE BiR
UYGULAMA

3.1. Takipteki Kredilerin Makroekonomik Géstergelere Etkisi Uzerine
Literatiirde Yapilms Calismalar
Literatiirde krediler, takipteki krediler (NPL) ve makroekonomik degiskenler iizerine pek

cok caligma vardir. Ancak Tiirkiye ve Mogolistan’da literatlirde yapilmis olan c¢aligmalar
arasinda takipteki kredilerin Quantil Regresyon (QR) kullanarak ortaya koyan ¢aligmalara
rastlanilmamistir.  Sahin (2018)’nin  ¢alismasinda, Tiirkiye’de bankacilik sektoriinde
zimmet sucguna takipteki kredilerin etkisi En Kiiciik Kareler (OLS) yontemi ile
incelenmistir. QR kullanarak yapilmis olan g¢alismalardan birinde, Sahin (2014), Hisse
Senedi Piyasasi Fiyat Getirileri ve Petrol Fiyatlar1 Iliskisini Tiirkiye Ornekleminde
incelemistir. Bu ¢alismada modelin olusturulmasi ve genisletilmesi icin Sahin (2014)’in
s0z konusu ¢aligmasindan yararlanilmaktadir. Cizelge 3.1°de ¢esitli lilkelerde takibe diisen
kredilerin belirleyicilerini inceleyen ¢alismalar tablo halinde 6zetlenmistir. Bildigimiz ve
aragtirabildigimiz kadarityla, mevcut literatiirde QR yonteminin Mogolistan bankacilik

sektdriine uygulandigi daha 6nce yapilmis bir ¢alismaya rastlanmamustir.

Cizelge 3.1 Literatiirde baz1 Segilmis ¢aligmalar

No Yazar Makale Adi Y Ontem Degigkenler Donem Ulke
Bagimlu:
NPL/Loans
Bagimsiz:
The . Equity/Rwassets
Determinants of
; Otherexp/Assets
Nonperforming i .
Profits/Equity
Loans Before Loans/Assets
1. Us an(_:i_ After the Panel Veri Assets/GDP,  real 2002 — Tiirkiye
(2018)  Crisis: 2015
GDP growth,
Challenges and flati
Policy Inflation,
. Exchange=USD/TL,
Implications for I
Turkish Banks Policyrate,
Debt/GDP, Dstate,
Dprivate, Dforeign,
Dbist
Do Spatial Bagimli: NPL orani
Spillover Bagimsiz: GDP,
Zhang,  Effects of Mekansal TUFE, issizlik
) . . 2005 - ..
2. Guo, Xiao Nonperforming panel veri orani, 2014 Cin
(2017) Loans for modeli kredi/mevduat
Commercial orani, doviz kuru,

Banks  Exist? M2 artis hizi
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Evidence from
Chinese
Provinces

Nonperforming
Loan As
Eroding Factor

Islam, of Capital Dogrusal -
Islam Adequacy: Regresyon gggﬁgfgkgml ggg? ~ Banglades
(2017)  Evidence from Modeli & '
Banking
Industry In
Bangladesh
Nonperforming
Loans and Bagimli: NPL oram
Purchase of ¥ i
. Loans by Public Bagupsiz: ROA,
Inoguchi Asset Panel Biiyiikliik, 1998 — Malezya ve
(2016) M Regresyon Gayrimenkul fiyat 2006 Tayland
anagement : <.
Companies in endeksi  degisimi,
. GSYIH, AMC
Malaysia  and
Thailand
The Reduction
Cost of - 4
Shi, Nonperforming Baglmh' NG
i Bagimsiz: 13 adet
Sheng,  Loan: . c. 2004 — .
. Panel veri ticari banka, Cin
Vochozka Evidence from . 2011
(2015) China’s Mevduatlar, Sabit
. Varliklar, Kar
Commercial
Bank
Nonperforming
Loans Portfolio Basimls: Banka
Ugoani  And Its Effect o .. kaﬁ:ﬁlj 1990 — oo
(2015)  On Bank C9resY B Pl 2011 Jery
Profitability In agimstz:
Nigeria
Determinants of Bosne
Mazreku, the Level of
Morina,  Nonperformin Hersek,
L per g Bagimli: NPL Bulgaristan,
Misiri, Loans in > 2006- :
Spiteri Commercial OLS Bagimsiz: GDP, 2016 Hirvatistan,
preer, INF, UNEMP, EXP Kosova,
Grima Banks of Makedonva
(2018)  Transition ya,
. Romanya
Countries
Jin-Li Hu Ownership _and Bagimli: NPL
Yang Li  Nonperforming ¥
. Bagimsiz:  Sshare, 1996 -
Yung-Ho Loans: OLS . Tayvan
. . Shareq , Sizeq, 1999
Chiu Evidence from Entronv. Time
(2004)  Taiwan’s Banks by,
Laryea, Nonperforming Dengesiz  Bagimli: NPL 2005 - Gana



55

Ntow- Loans and Bank panel veri Bagimsiz:: Faiz 2010
Gyamfi,  Profitability: OLS orani, banka kredisi,
Alu Evidence from sermaye  yeterlilik
(2016) an orani, banka
Emerging biyiikligi, INF,
Market GDP, ROA, ROE
The EffeCts. of Bagimli: Mevduat,
Nonperforming .
Liu, Wu, Loans on Krediler, NPL
- ' . NEBM Bagimsiz: Sabit 2004 —
10.  Lin, Lu  Dynamic model arliklar 2014 Tayvan
(2015)  Network v ’
operasyonel
Bank
harcamalar
Performance
Nonperforming
Matthews, Loans and Bagimli: NPL
Zhang,  Productivity in Bagimsiz:  Loans, 1997 - ..
1 "Guo  Chinese vZg OEA, NII, Loansg, 2006 ™
(2009)  Banks,  1997- LAB, DEP, FA
2006
Bagimli: NPL
Aysan, MacrEIomic Baglm_sm: Spread,
Ozturk, Drivers of Loan Capacity, 2002 -
12. Polat, Qualit in VAR INDUSTRY, CLI1, 2011 Tirkiye
Saltoglu lekey CLI2, CLI3
(2015) y LNGROWTH,
EXPAN
Non-Performing
Loans and
Ranian Terms of Credit Bagimli: NPA
13 foal, of Panel Bagimsiz: GDP, 1993 - Hindistan
' (2003) Public ~ Sector Regresyon M2, Faiz oram, 2003
Banks in India: Banka biiytikligi
An  Empirical
Assessment
Micro and .
Messai,  Macro Bagimli: NPL Italya,
. . Panel Bagimsiz: GDP, 2004- :
14. Jouini Determinants of oo . Yunanistan
: OLS Issizlik, Reel Faiz 2008 .
(2015) Nonperforming ve Ispanya
Orani
Loans
L?lgé?:eeﬁlnﬁanka Bagimli: NPL
Geng, Makroekonomik Bagimsiz: GDP, 2005Q4
15. Sasmaz Belirlevicileri: OLS Reel Doviz Kuru, - Tiirkiye
(2016) =0 IMEYICErt Faiz Orani, BIST- 2015Q2
Ticari  Krediler
o 100
Ornegi
Esther,  Nonperforming Bagimli: NPL
16 Matthew, Loans and Bank Panel Bagimsizz  Banka 2005 - Gana
" Angela  Profitability: OLS faiz orani, sermaye 2010

(2016)

Evidence from

yeterlilik orani,
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an Emerging banka  biyiikligi,
Market INF, GDP
The Economic
Balgova, Impact of -
17 Nies,  Reducing b gagﬁhl' NPL Np. 1997 - 100 farkh
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Demirbas (2000), Tiirkiye’de 1980 — 1997 yillar1 arasinda faiz oranlarinin yatirimlar
tizerindeki etkisini incelemistir. Calismada regresyon analizi kullanilmistir. Uygulama
sonrasinda faiz oranlar1 ve 6zel kesim imalat sanayi, 6zel kesim sabit sermaye yatirimlari
ile arasinda negatif yonlii iliski ortaya konmustur. Faiz oranlarinin, yatirimlar izerindeKi
etkisinin anlamsiz oldugu sonucuna ulasilmistir. Bu durum Tiirkiye’de bankacilik
sektoriinde kamu bankalarinin paymin genis paya sahip olmasi, yiiksek kar hadleri ya da
beklentisi nedenlerine bagli oldugunu belirtmistir. Tiirkiye’de kisa vadeli yatirimlari
finanse etmek icin kredi kullaniminin yogun olmasi nedeni ile faiz oranlarmin modelde
anlamsiz kalmis olabilecegi aciklanmistir. Ayrica yatirim tesvikleri, faizin vergiden
diistilmesi, politik ve ekonomik istikrarsizlik, kayit disi ekonomi faktorlerinin de faizin
anlamsizlagsmasina yol acabilecegini eklemistir. Politik ve yapisal faktorlerden etkilenmesi
nedeni ile agiklanmustir.

Aslan (2007), analiz krizden 6nce donem, kriz donem, krizden sonar déonem diye 3 donem
olarak yapilmistir. Uygulamada, ekonomik kriz déonemi icin 2001 yili segilmistir. Kriz
donemi olarak secilmesinin nedeni veriler incelediginde kriz yilin1 ifade etmesidir.
Uygulama i¢in se¢ilmis drneklem IMKB 100 firmalaridir. Analize dahil edilen veriler borg
miktarlari, firma degerleri, nakit akimlar1 ve temerriit esikleridir. Modelin test edilmesi
amaciyla ¢oklu regresyon analizi uygulanmistir. Regresyon analizi iki asamada yapilmuistir.
Makroekonomik degiskenlerin firmalarin kredi riskini ifade eden bagimli degisken
temerriit esigine etkisinin analizidir. Makroekonomik faktorlerin, temerriit esigindeki
degisimi %48 oraninda agikladig1 elde edilmistir. Elde edilen bulgular degiskenler arasinda

dogrusal bir iligkinin oldugunu ispatlamaktadir.
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Us (2018), analiz krizden 6nce ve krizden sonra 2 donem olarak yapilmistir. Uygulamada
2002°den 2015 yila kadar donemi secilmistir ve panel verileri kullanarak ¢oklu regresyon
analizi uygulanmistir. Tahmin sonuglarina gore, Tiirk bankacilik sektoriiniin takipteki
alacak orani krizden Onceki sermaye yeterliliginden ve genel analizden 6nemli Olgiide
etkilenmektedir. Bununla birlikte, baglant1 pozitif, bu nedenle ahlaki tehlike hipotezini
gecersiz kilarmaktadir. Verimsizlik ve takipteki alacaklilik orani arasindaki bu olumsuz
baglanti goz Oniine alindiginda, kotii yonetim hipotezi, skimping hipotezi dogrulanirken
curiitiilmektedir. Bu arada verimsizligin kriz sonrasi takipteki alacaklar oranmi iizerinde
etkisi yoktur. Bu, diger faaliyet giderlerinin toplam varliklara oranmin krizden sonra
goreceli olarak diisiik ve istikrarli olmasindan ve bu durumun takipteki alacaklar oraninin
dinamikleri i¢in 6nemsiz olmasina yol agmasi nedeniyle olabilmektedir.

Mogolistan’da ise, Ganbaatar ve Selenge (2012) Bankaya Ozel Kredi Stresi Testi:
Mogolistan Ornegi adil1 ¢alismada OLS yéntem kullanilmistir. Diger tiim degiskenler sabit
kalirken, ABD Dolar yiizde 1 artarsa, takipteki kredi yiizde 3,2 artis saglamistir. Banka
toplam kredilerin mevduat oranindaki biiyiimesine paralel olarak takipteki alacaklarin
bliylime olumsuzlugu etkisi gosterilmistir. Bu oranin yiizde bir oraninda artirilmasinin
ardindan takipteki alacaklarin biiylimesi yiizde 1,6 oraninda azaltilmistir. Para arzi
biliylimesi, politika faiz artis1 ve banka biytlikliigii biiyiimesi NPL biiyiimesi ile negatif
yonde iliskiliyken, banka piyasas1 giicii artis;, REER biiyiimesi ve TUFE biiyiimesi NPL
biiylimesi ile pozitif yonde iligkili oldugu sonucuna ulasilmistir.

3.2. Calismada Kullanilan Veri Seti ve Yontem

Sekil 3.1’de Mogolistan ekonomisinde Takibe Diisen Krediler/Toplam Krediler (NPL)
degiskenine iligkin Birikimli Yogunluk Fonksiyonu (CDF) yer almaktadir. CDF
fonksiyonlar1 burada oldugu gibi “S” harfi seklindedir ve CDF etrafindaki kesikli ¢izgiler
%095 anlamlilik diizeyinde standart sapmalardan elde edilen giiven araliklaridir. CDF’de
dikey eksen, yatay eksende yer alan NPL degerinden kiiciik olma olasiligini
gostermektedir. Ornegin P(NPL<0,08)=0,58 NPL’nin %8’den kiigiik ya da esit olma
olasiliginin %58 olduguna isaret etmektedir. Ya da P(NPL<0,06)=0,40d1r. Dikkat edilirse
P(NPL<0,17)=0,99 gibi ¢ok biiyiik bir sayidir ¢iinkii gosterge sayilarin neredeyse tamami
%]17°den kiigiiktiir. %17 diizeyine yakin bir NPL, fonsiyonda neredeyse tiim alani
kapsamaktadir. Sekil 3.1’de u=0,0741 ve ¢ = 0,0353 icin teorik normal dagilim grafigi yer
almaktadir. Olasilik Yogunluk Fonksiyonu (PDF) teorik PDF ile karsilastirilirsa, serinin

normal dagilimdan ne kadar uzaklastifi goriilebilir. Dolayisiyla bdyle bir durumda
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ekonometrik agidan Koenker (1978)’de belirtildigi gibi OLS tahmincisinden elde edilen
parametreler minimum varyansa sahip olmayacaktir. Waldmann (2018) da normal
dagilmayan bir veri setinde QR’1n OLS’ye gore daha i1yi sonug¢ verdigini gostermektedir.
Veri setinin dagilimi grafiginde yliksek kuyruklar ve aykiri degerler s6z konusu ise QR

yontemi kullanilabilir (Jareno ve Miroslavova, 2016).

Sekil 3.1 NPL i¢in CDF fonksiyonu

Panel A: CDF Fonksiyonu Panel B: Teorik PDF Fonksiyonu
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Not: Anchor: 0.025 ve Step: 0.005 i¢in ¢izilmistir. | Not: Dikey eksende normal dagilim gosteren
Dikey eksen yogunlugu gostermektedir. NPL’nin quantil degerleri ve yatay eksende
quantiller yer almaktadir.

Bu calismada 2007:01 ile 2018:09 tarihleri arasina iliskin veri setinden yararlanilmistir.
Degiskenlerin agiklamalar1 ve kaynaklarn Cizelge 3.2°de sunulmaktadir. Mogolistan
ekonomisi ile ilgili olarak GSYIH, issizlik oran1 ve {icret verileri mevcut olmasina ragmen,
bu veriler iicer aylik periyotlarla yayinlanmaktadirlar. Caligmada aylik frekansta veri seti
kullanildig: i¢in bu degiskenlerden yararlanilamamistir. Ayrica aylik bazda sanayi tiretim
endeksi ve istihdam verileri Mogolistan ekonomisi i¢in mevcut degildir ancak bu
degiskenlerdeki olumsuz seyrin takipteki alacaklari artirmasi nedeniyle ilave edilmesinin
gerektigi diislinlilmektedir. Luvsannyam, Batmunkh ve Buyankhishig (2019) 2002

yilindaki bakir fiyatlarindaki azalma, 2009 kiiresel finans krizi, 2011 mineral iirlinlerin
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ihracatindaki azalma, 2017 komiir fiyati krizinin ekonominin ig¢evriminin daralma
donemlerine denk geldigini BBQ algoritmasi ile Mogolistan icin gdstermektedir.
Calismalarinda elde ettikleri mineral entia fiyatlarindaki dalgalanmalarin, ekonomik
biliylimeyi 6nemli 6l¢iide etkiledigi bulgusu, bu ¢alismanin bulgular1 desteklenmektedir.
Altin, bakir, komiir gibi emtialar, Mogolistan’da ekonomik biiylimeyi etkiledigi i¢in,
takipteki  kredilerinde = ekonomik beraber

etkilendigi  gergegiyle

degerlendirildiginde, emtia fiyatlarinin takipteki krediler oranin etkilemesi beklenen bir

biliylimede

durumdur. Altin fiyatlarinin bir agiklayic1 degisken olarak esitlige dahil edilebilecegi
diisiiniilmektedir. Ancak caligmada elde edilen sonuglara gore altin fiyatlarindaki artis
takipteki kredileri artirmaktadir. Mogolistan ekonomisinde islenmemis ve yari islenmis
altin, toplam ihracatin %19’u kadardir ve altin rezervleri ekonomisinde 6nemli bir yer
tutmaktadir; altin {iretimi iilkede zamanla artisa geg¢mis, diger minerallerle beraber
ekonomiyi etkilemeye baglamistir (Batchuluun ve Lin, 2010, Cizelge 3.1). Dolayisiyla
Mogolistan ekonomisi agisinda olumsuz iktisadi kosullar1 6nem gostergesi olarak emtia
fiyatlarindan yararlanilabilmektedir. Ayrica Cizelge 3.2°de sunuldugu iizere madencilik
sektoriinde NPL goreli daha yliksek seyretmektedir. Altin fiyatlarindaki artis bu bakimdan
GSYIH’y1 etkilemektedir.

Cizelge 3.2 Veri seti ve agiklamalari

Degisken Aciklama Zaman Aralig1 Kaynak
Takipteki Merkez Bank (Central Bank of
NPL Krediler/Toplam 2007MO1 ~ Mongolia)
: 2018M09
Krediler www.mongolbank.mn
oR Merkez Bankas1 Politika 2007MOL ~ — mg:]keozl igf”k (Central Bank of
Faizi Orani 2018M09 g
www.mongolbank.mn
Mogolistan Ulusal Istatistik
2007M01 — Ofisi (National Statistics
INF Enflasyon Oram 2018M09 Office of Mongolia)
WWW.NS0.mn
RINT ﬁ\Tle:l Faiz Oran = INT- Yazarlarin kendi hesaplamasi.
Para Arzi, Logaritmik, 2007M01 _ Merkez .Bank (Central Bank of
LOGM2 . Mongolia)
Seviye 2018M09
www.mongolbank.mn
Reel Efektif Doviz 2007MOL _ Merkez Bank (Central Bank of
LOGREER Kuru, Logaritmik, Mongolia)
. 2018M09
Seviye www.mongolbank.mn
Altin Fiyati, Logaritmik ~ 2007MO01 www.lme.com (London Metal
LOGGOLD Seviye 2018M09 Exchange)



http://www.mongolbank.mn/
http://www.lme.com/
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Cizelge 3.3’de kullanilan degiskenlere iligskin olarak tanimlayicr istatistikler sunulmustur.

Gozlem sayis1 parametrelerin uygulanabilmesi i¢in yeterli bulunmustur.

Cizelge 3.3 Tanimlayici istatistikler

Ortalama  Medyan Max. Min. Std. Sap.  Carpiklik  Basiklik JB Gozlem
NPL 0,0741 0,0710 0,1740 0,0280 0,0353 0,9563 3,3856 22,3677 141
RINT 0,0129 0,0170 0,1520 -0,2445 0,0751 -1,2517 5,8348 84,0346 141
LOGM2 15,6202 15,7799 16,7014 14,2576 0,6942 -0,3347 1,7405 11,9511 141
LOGREER 5,1063 5,1195 5,2503 4,9491 0,0902 -0,1859 1,7015 10,7183 141

LOGGOLD 7,0763 7,1215 7,4799 6,4475 0,2469 -0,7045 3,0925 11,7169 141

Pek c¢ok zaman serisi, merkezi dagilimin isaret ettigi homojenlik ve simetrik kuyruk
ozelliklerinden ayrigmaktadir (Hao ve Naiman, 2007:2). Mogolistan NPL serisi de Jarque
Bera istatistiginin ortaya koydugu gibi normal dagilimdan uzaklasmaktadir. Serinin
ortalamasi %7 olmasina ragmen, serinin %20’sinin %9 civarinda y1gildig1 goriilmektedir.
2016 yili sonrasinda serinin bu orana yakin istikrar kazandigi goriilmektedir. 2008 finansal

krizinde ise oran %17 ye yiikselmistir.

Calismada parametreler QR ve OLS yontemleri ile tahmin edilmistir. QR yontemi ilk
olarak Koenker ve Bassett (1978) ve Koenker ve Hallock (2001) calismalari ile
olgunlagmistir. Quantil regresyon modeli; iktisat, finans ve bankacilik arastirmalarinda
siklikla kullanilmaktadir. Ornegin Al-Bahrani ve Su (2015) konut fiyatlamas: ile kredileri
bu yontemle iliskilendirmektedir. Chevapatrakul, Kim ve Mizen (2009) QR regresyon
yontemini Taylor kuralina uygulamasi bakimindan incelenebilir. Ferrando, Ferrer ve
Jareno (2017) QR yontemini faiz oraninin hisse senedi fiyatlar1 iizerindeki etkilerini
incelerken kullanmaktadir. Ibrahim, Mazlina ve Zakaria (2016) finansal entegrasyon ve
ekonomik biiyiime iligkisini QR yontemi ile incelemektedir. Cai (2018) QR yontemini risk
yonetimine uygulamaktadir. Lee ve Zeng (2011) G7 iilkelerinde reel petrol fiyatlarinin
hisse senedi getirileri iizerine etkilerini QR yontemi ile incelemektedir. Onlara gore, reel
petrol fiyati diisiik ve yiiksek quantillerde hisse senedi fiyatlarim1 farkli etkilemektedir.
OLS bulgularina gore farkli katsayilar elde etmektedirler ve hata terimlerinin normal
dagilmamas1 nedeniyle OLS’ye gore daha saglam bulgulara ulagmaktadirlar. Chaabouni,
Zouaoui ve Elleouz (2018) quantil regresyon yontemini bankacilik ve likidite iligkisine
uygulamaktadirlar. Nusair ve Al-Kasawneh (2018) hisse senedi fiyatlarin1 bagimli
degisken ve petrol fiyatlarindaki degisim, ABD hisse senedi fiyatlar1 getirilerini bagimsiz
degisken aldig1 galismalarinda, QR ydntemini kullanarak Kérfez Arap Ulkeleri isbirligi
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Konseyi iiyesi iilkeler i¢in tahminde bulunmaktadirlar. Christou, Nararidoo, Gupta ve Kim
(2018) Tayvan, Hindistan, Cin ve Kore ekonomileri i¢in faiz oraninin enflasyon ve ¢ikti
ac1g1 ve doviz kuruna tepkisini QR yontemi ile tahmin etmektedirler. Maderitsch (2015)
finansal piyasalarda yayilma etkisini Hong Kong, Japonya gibi Asya iilkelerindeki
piyasalar i¢in QR yOntemini uygulayarak arastirmaktadir. Kriz kukla degiskenini etkilesim
kukla degiskeni haline getirerek, finansal krizin etkisini de incelemektedir.

NPL serisinde oldugu gibi dagilim carpiksa, QR yontemi OLS’ye gore daha saglam
bulgular verebilmektedir (Lin and Xu, 2018). Lee ve Cho (2017)’ya gore, QR yontemi
degisen varyans problemi veri setinde mevcutsa ve normallik saglanmiyorsa, saglam
bulgular elde edilmesine imkan vermektedir. Dolayisiyla OLS’nin En Iyi Dogrusal Yansiz
Tahminci (BLUE) ozellikleri saglanamadiginda (Gujarati ve Porter, 2012, s. 71-73),
alternatif bir yontem olarak QR kullanilabilmektedir. OLS yontemi bagimsiz degiskenler
veri iken, bagimli degiskenin kosullu ortalamasini incelememize yardim etmektedir. QR
yontemi 6zellikle bagimli degiskenin seviyesinin 6nemli oldugu durumlarda kullaniglidir.
OLS yontemi veri setindeki kosullu ortalamaya odaklanirken, QR farkli quantillerde
kosullu quantillerin incelenmesine olanak tanimaktadir (Rejeb, 2016). QR yontemi benzer
bicimde, bagimsiz degiskenler veri iken; kosullu quantillere odaklanmaya imkan
vermektedir (Baur, Dimpfl ve Jung, 2012). Dolayisiyla OLS’nin BLUE olmadig:
durumlarda QR’in kullanilmasini daha uygun olacagi soylenebilir. NPL icin Carpiklik
(S=Ortalama/Std. Sapma’®) sifir degerinden farklidir. Basiklik (K=Ortalama/Std. Sapma*-3)

NPL degiskeni i¢in 3’den farklidir ve normal olmayan dagilima isaret etmektedir.

Sekil 3.1’de NPL i¢in QQ grafigi yer almaktadir. NPL rassal bir degisken olmak {izere
F(npl) =Pr(NPL <npl) siirekli dagilim fonksiyonudur. 0 <7 <1 burada quantiller olmak

iizere, ’nc1 quantil 6(z)=F(z)=inf {npl|F(npl) >z} fonksiyonda infinumdur ve alt

siirm en biiytigiidiir yani NPL degiskenlerinin en kiigliglidiir (Koenker ve Bassett, 1982;
Lee ve Cho, 2017). Y ekseninde teorik normal dagilim quantilleri ve yatay eksende ise
NPL quantilleri yer almaktadir. Normal dagilim gosteren bir seride, QQ grafigi dogrusal
cizginin iizerinde yer alacaktir. Ancak bu grafikten pek cok gozlemin dogrusal ¢izgiden
uzaklastigr goriilebilmektedir. Sahin (2014) ve Lin ve Xu (2018)’de belirtildigi lizere,
normal dagilmayan degiskenler icin QR yontemi, OLS yonteminin kismi ikamesi
konumundadir. NPL’de oldugu gibi serinin ortalamasi dénem boyunca sabit degilse ve

kayda deger bir degisim gosteriyorsa ve hata terimleri homojenlik 6zelligi gostermiyorsa
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ve normal dagilmiyorsa QR’in OLS’ye gore daha avantajlidir (Ferrando, Ferrer ve Jareno,

2017).

Model parametreleri OLS ve QR yontemleri ile elde edilmistir. Makalede NPL ile diger
degiskenler arasindaki iliski Ferrando, Ferrer ve Jareno (2017), Alagidede ve Panagiotidis
(2012), Lee ve Cho (2017), Nusair, Al-Khasawneh (2018)’den yararlanilarak model (10.1)

ve (10.2)’deki matematiksel esitlikler ile tanimlanmaistir:

6, (NPL|RINT,, LOGM 2,, LOGREER;,LOGGOLD, Trend,) = 55 + 5 LOGM 2, +

(10.1)
SELOGREER, + 85 LOGGOLD; + ArTrend; + &7

Br: 7€{0.1,0.2,0.3,0.4,0.5,0.6,0.7,0.8,0.9} olmak iizere dokuz ayr1 quantil i¢in tahmin

edilen parametre vektoriinli temsil etmektedir. Quantiller ii¢ kategoride (diisiik, orta ve
yiiksek) tanimlanmistir. Yiiksek quantil ¢ok borglu, orta quantil bor¢lu ve diisiik quantil ise

az bor¢ludur.

X :{RINT,,LOGM 2;, LOGREER,, LOGGOLD, Trend;, /3, }

& :NPL, — B — B, LOGM 2, — B:LOGREER, — 4:LOGGOLD; - A Trend,

> z|NPL - - 3, LOGM 2, - B;LOGREER, - 3;LOGGOLD, — #Trend, | +

ﬂA( ) min te{t:NPLtzx{ﬂ’}
T)=
per" { D }(1— 7)|NPL, - & - B, LOGM 2, — S5 LOGREER, — #5LOGGOLD, - ;Trend,|
teft:NPL <x/ 5"

(10.2)

Burada hata terimlerinin toplami dogrusal programlama ile minimize edilirken, hata
teriminin pozitif olmas1 durumunda minimizasyonda farkli bir agirlik verilmekte, sifirdan
kiigiik iken ise farkli bir agirlik verilmektedir. Quantil regresyon yonteminde, ilgili quantile
en yakin veri en yiiksek agirliga sahip olmaktadir (Mcllraith, 2018:85). Quantil regresyon
0<t<1 araligindaki bir quantil i¢in (10.2)’de yer alan agirlikli mutlak sapmalar1 dogrusal
programlamadan yararlanilarak asimetrik agirlikli mutlak degerlerin toplamini minimize
etmektedir ve hata teriminin isaretine gore degismektedir (Lehn ve Bahrs, 2018; Jareno,
Ferrer ve Miroslavova, 2016). Ornegin quantil 0,20 ise pozitif hata terimleri 0,20 agirhig

ile ¢arpilacak; negatif hata terimleri ise 0,80 agirligi ile carpilacaktir.
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3.3. Bulgular
Birim kok testi bulgular1 Cizelge 4.1°de sunulmaktadir. Birim kok testleri ile ilgili ayrintili
bilgiler i¢in Greene (2016:945-959) incelenebilir. NPL degiskeni sabitli belirtimde duragan
iken; sabitli ve trendli, sabitsiz ve trendsiz belirtimlerinde duragan degildir. RINT
degiskeni sabitsiz ve trendsiz belirtimde duragan iken; sabitli, sabitli ve trendli
belirtimlerinde duragan degildir. LOGM2 degiskeni sabitsiz ve trendsiz belirtimde duragan
iken; sabitli, sabitli ve trendli belirtimlerinde duragan degildir. Dolayisiyla seriler en az bir

belirtimde duraganlik 6zelligi géstermektedir.

Calismada parametreler Eviews 10.0 programi ile elde edilmistir. Davino, Furno ve
Vistocco (2014) R, SAS ve Stata programlarinda QR ydnteminin uygulamalar1 igin
incelenebilir. Cizelge 4.2°de sirasiyla 3 quntil ve 10 quantil i¢in R? ve F- istatistikleri
incelendiginde, bagimli degiskendeki degisirligin en az %40’ 1min bagimsiz degiskenlerce
aciklanabildigi goriilmektedir. F- istatistiginin anlamli olmasi olumludur. Cizelge 4.3’de
egim esitlik (Koenker ve Bassett, 1982°de agiklanmaktadir) ve simetri testleri (ayrintili
bilgi icin Newey ve Powell, 1987 incelenebilir) on quantil parametre tahmini bulgularina
dayanilarak yer almaktadir. Wald egim esitligi testinin sifir hipotezi belirtilen dort
quantilde katsayilarin esit olup olmadigidir. Buna gore Cizelge 4.3’de goriildiigl {izere,
quantiller arasinda katsayilar esit degildir. Simetrik quantil testinin sifir hipotezi ise
belirtilen iki quantilde katsayilarin ortalamasimin medyan quantile esit olup olmadigidir.
Buna gore katsayilar arasinda 0,25 ile 0,75 quantiller arasinda simetri ancak 0,10 ile 0,90

quantiller arasinda ise asimetri s6z konusudur.
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DEGERLENDIRME VE SONUC

Bu caligmada takipteki kredilerin makroekonomik belirleyicileri, OLS ve QR yontemleri
ile aragtinlmistir. Reel faiz oranmindaki azalis ve parasal genisleme gibi likidite
kosullarindaki iyilesme takipteki krediler oranim1 asagi c¢ekmektedir. Bu bulgu aym
zamanda reel konjektiir teorisinin isaret ettigi pozitif iktisadi genisleme donemlerinde,
firmalarin kredi borglarimi1 daha rahat 6deyebilecegi, sorunlu kredilerin de azalacagi

Onermesini de desteklemektedir.

Bahmani-Oskooee ve Maki-Nayeri (2019) gibi bazi ¢alismalar, nominal faiz oranini
nakdin finansal varliklarin alternatif maliyeti ve enflasyon oranini da nakdin reel varliklara
alternatif maliyeti kabul etmektedir. Ancak bu ¢alismada paranin firsat maliyeti olarak reel
faiz orani alinmustir.! Reel faiz oramindaki artisi takiben ekonomide bankacilik sistemi
icerisinde kredilerin geri doniis oram1 zayiflayacaktir. Bu nedenle, reel faiz oraninin
takipteki krediler iizerindeki etkileri istatistiki olarak anlamli ve pozitiftir ve beklenildigi

gibi yliksek quantillere ¢gikildikca etkinin siddeti artmaktadir.

Model sonuglarina gore, parasal genislemenin takibe diisen krediler {izerindeki likidite
etkileri negatiftir ve yiiksek quantillere ¢ikildiginda katsay1 degerleri mutlak deger olarak
artmaktadir. Likiditenin artmasi ile beraber kredi riski azalmaktadir. Bu bulgu iktisadi
teorilerle tutarlilik gdstermektedir. Ornegin iktisatta temsili birey ve nesiller aras1 model ile

bireyin davranislar1 incelenebilmektedir.

! Mogolistan Merkez Bankasi BOM, Temmuz 2007 tarihinden itibaren enflasyon hedeflemesine gegisi
takiben 1 hafta vadeli merkez bankasi bono faiz oranini para politikast faiz orani olarak kullanmaya
baglamigtir (Taguchi ve Khishigjargal, 2019:532).
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Cizelge 0.1 ADF birim kok test sonuglari

o %1 %5 %10 Sabitli ve %1 %5 %10 Sabitsiz ve %1 %5 %10
Diizey Sabitli ) ’ ) ) ) ) ] ) ) )
Diizeyi Diizeyi Diizeyi Trend Diizeyi Diizey1r  Diizeyi Trendsiz Diizeyi Diizeyi Diizeyi
NPL -2,8490 * -3,4789 -2,8827 -2,5782  -2,8257 -4,0269 -3,4432 -3,1463 -0,7188 -2,5820 -1,9432 -1,6152
RINT -2,2066 -3,4778 -2,8823 -2,5779 -2,8980 -4,0254 -3,4425 -3,1459 -2,1572 *k -2,5817 -1,9431  -1,6152
LOGM2 -1,6294 -3,4775 -2,8821 -2,5778 -1,5578 -4,0249 -3,4422 -3,1457 6,4609 Fhx -2,5816 -1,9431  -1,6152
LOGREER -3,0374 **  -3,4778 -2,8823 -2,5779 -2,9187 -4,0254 -3,4425 -3,1459 0,1977 -2,5817 -1,9431  -1,6152
LOGGOLD -2, 7477 * -3,4775 -2,8821 -2,5778 -1,7080 -4,0249 -3,4422 -3,1457 1,3127 -2,5816 -1,9431  -1,6152
L o %1 %5 %10  Sabitli ve %1 %5 %10 Sabitsiz ve %1 %5 %10
Birinci Fark Sabitli .
Diizeyi Diizeyi Diizeyi Trend Diizeyi  Diizeyi Diizeyi Trendsiz Diizeyi Diizeyi Diizeyi
NPL -3,7494  *** 34785 -2,8826  -2,5781 -3,7560 *** -40264 -3,4430 -3,1462 -3,7498 falalad -2,5820 -1,9432 -1,6152
RINT -9,1903  *** -3,4778 -2,8823  -2,5779 -9,1570 *** -4,0254 -3,4425 -3,1459 -9,2221 Fkk -2,5817 -1,9431  -1,6152
LOGM2 -11,4801 *** -3,4778 -2,8823  -2,5779 -11,5550 *** -4,0254 -3,4425 -3,1459 -4,2341 Fhx -2,5820 -1,9432 -1,6152
LOGREER -8,0312  *** -3.4778 -2,8823  -2,5779 -8,0562 *** -4,0254 -3,4425 -3,1459 -8,0547 Fhx -2,56817 -1,9431  -1,6152
LOGGOLD -9,7158  *** 34778 -2,8823  -25779 -9,9704 *** -40254 -3,4425 -3,1459 -9,6578 Fhx -2,56817 -1,9431  -1,6152

Not: *** ** ye ** girasiyla %1, %5 ve %10 istatistiki diizeylerinde anlamliliklart géstermektedir.
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Cizelge 0.2 OLS ve QR bulgulari, 3 quantil ve 10 quantil

Diisiik Orta Yiiksek Diisiik Orta Yiiksek
OLS Q(0.25) Q(0.50) Q(0.75) Q(0.33) Q(0.50) Q(0.66)
o 2,4394  *** 14116 *** 19614  *** 23582  *** 14990 *** 19614 *** 21149  ***
0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000
RINT 0,1480 ***  0,0595 *** (0,0931 *** (0,1296 *** 0,0642 *** 0,0931 *** (,1256 « ***
0,0000 0,0002 0,0022 0,0023 0,0004 0,0022 0,0004
LOGM2 -0,1931  *** -0,002 *** -0,1535 *** -0,2008 *** -0,1067 *** -0,1535 *** -0,1830 ***
0,0000 0,0001 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000
LOGREER -0,0838 *** -0,0486 *** -0,0623 *** -0,1065 *** -0,0545 *** -0,0623 *** -0,0833 ***
0,0005 0,0002 0,0090 0,0002 0,0004 0,0090 0,0045
LOGGOLD 0,1252  ***  0,0478 *** 0,0985 *** (01730 *** 00536 *** 0,0935 *** (,1522  ***
0,0000 0,0013 0,0001 0,0000 0,0006 0,0001 0,0000
TREND 0,0027  ***  0,0017 *** 00023 *** 0,0027 *** 00,0018 *** 0,0023 *** 0,0025 «***
0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000
R? (Pseudo R?) 0,6671 0,4324 0,4364 0,4708 0,4335 0,4364 0,4363
Uyarlanmis R 0,6548 0,4114 0,4155 0,4512 0,4126 0,4155 0,4154
Regresyonun standart hatasi 0,0208 0,0314 0,0227 0,0278 0,0298 0,0227 0,0236
SSR (Bagimli degisken quantil) 0,0582 0,0480 0,0710 0,0880 0,0520 0,0710 0,0860
Log olabilirlik (Sparsity) 349,3697 0,0276 0,0452 0,0603 0,0292 0,0452 0,0559
F- istatistigi prob (Prob Quasi-LR ist.) 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000
Bagimli degisken ortalamasi 0,0742 0,0742 0,0742 0,0742 0,0742 0,0742 0,0742
Bagimli degisken standart sapmasi (objective) 0,0353 0,7339 1,1078 0,8985 0,8965 1,1078 1,0410
SIC (Quasi-LR istatistigi) -4,7450 215,9922 151,9231 141,4167 211,5231 151,9231 129,8575
Notes: *** ** ye * sirastyla %1, %5 ve %10 istatistiki diizeylerinde anlamliliklar1 gostermektedir.
Diisiik Orta Yiiksek
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oLS Q0.10)  Q(.20)  0Q(0.30)  Q(O40)  Q(O50)  0Q(0.60)  QO70)  Q(©80)  0Q(0.90)
. 24394%%%  11079%F%  12334%ex 1 44G3FFE 1 G524%RE 1 QBLANER  1QOBTRNE  226AGRRE 2 AG0GRFK  2A4D14%k*
[0,0000] [0,0000]  [00000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0001]
o 0,1480%%*%  0,0011%** (00813%%* 00613%%*  0,0827*%* 0093L%**  0,1328%%*  0,1322%%* (1261%** 00802
[0,0000] [0,0001]  [00019]  [0,0003]  [0,0003]  [0,0022]  [0,0001]  [0,0004]  [0,0023]  [0,6629]
- L0,1931%%  .0,0659%  -0,0786%** .01033%%% 0,1204%%* .01535%k% .0 1723%k% 0 1911%F  .0.2060%K*  -0,2108%**
[0,0000] [0,0889]  [00008]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000] [0,0000]
ocREER L0,0837%%  0,0467F%%  -0,0513%%% .00407%F% _0,0534%%  .0,0623%%%  -00706%*  -0,1005%% -0,1172%%*  -0,0063%*
[0,0005] [0,0008]  [0,0002]  [0,0005  [0,0034]  [0,0090]  [0,0169]  [0,0005]  [0,0001]  [0,0310]
L 0650LD 0,1252%+* 00171  00296**  0,0500%%*  0,0645%%* (0,0935%%  0,1362%%* 01611%%* 01770%%*  0,1976%**
[0,0000] [0,2222]  [0,0416]  [0,0010]  [0,0003]  [0,0001]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000] [0,0000]
REND 0,0027%%*%  0,0013*%* 00015%%* 0,0018%%*  0,0020%%* 0,0023%%%  0,0024%*  0,0026%**  0,0028%*%  0,0020%%*
[0,0000] [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0000]  [0,0004]
R? (Pseudo R)? 0,6670 0,4421 0,4328 0,4342 0,4374 0,4364 0,4315 0,4465 0,5053 0,5011
Uyarlanmis R? 0,6547 0,4214 0,418 0,4133 0,4166 0,4155 0,4104 0,4260 0,4869 0,5759
Regresyon standart hatast 0,0207 0,0374 0,0345 0,0305 0,0270 0,0227 0,0222 0,0252 0,0291 0,0372
SSR (Bagimli degisken quantili) 0,0581 0,0350 0,0430 0,0500 0,0540 0,0710 0,0820 0,0860 0,0920 0,1330
Log olabilirlik (Sparsity) 349,3697 0,0378 0,0311 0,0281 0,0339 0,0452 0,0558 0,0577 0,0644 0,0832
F- istatistigi (Prob (Quasi-LR stat)) 54,1025 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,0000
Bagiml: degisken ortalamast 0,0741 0,0353 0,0353 0,0353 0,0353 0,0353 0,0353 0,0353 0,0353 0,0353
(Bagimli degisken standart sapmasi)
Bagimli degisken std sap (objective) 0,0353 0,3434 0,6202 0,8334 1,0033 1,1078 1,1056 0,9917 0,7809 0,4479
SIC (Quasi-LR istatistigi 4,745 1509187 1903016 2168418  191,8796 151,923 1253093  131,9927  154,8395  172,8265
Notes: *** **ye * girasiyla %1, %5 ve %10 istatistiki diizeylerinde anlamliliklar1 gostermektedir.
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Cizelge 0.3 Egim esitligi ve simetri testleri

) _ Simetrik
Quantil Egitim Quantil Egitim Simetrik ]
Degisken o . ) _ Quantil
Esitlik Testi Esitlik Testi Quantil Testi )
Testi
0.25-0.50 0.50-0.75 0.25-0.75 0.10-0.90
Smirl deger Sinirh deger Sinirlt deger Smirh deger
RINT 0,1754 0,3279 0,9504 0,9348
LOGM2 0,0308 0,0671 0,8874 0,7482
LOGREER 0,4819 0,0757 0,3949 0,7383
LOGGOL
b 0,0185 0,0005 0,3446 0,5362
TREND 0,0826 0,3533 0,6733 0,6833
Wald Testi 0,0000 0,3231 0,0443

Note: Tabloda p- degerleri sunulmaktadir. Koyu siyah renk ile anlamli p- degerleri

gosterilmistir.

Temsili bireyin sonsuz yasadigi varsayilmakta ve rasyonel oldugu kabul edilmektedir.
Birey, likitide bollugu donemlerinde iktisadi ve finansal kararlarinda asir1 iyimser
olabilmektedir. Diger taraftan negatif iktisadi kosullarda ise ¢esitli riskler soz konusudur
ve gelismeleri oldugundan daha diisiik seviyede algilayabilmektedir. Ayrica ekonomide
merkez bankasi para arzimi artirdiginda volatilitenin de azaldigi kabul edilmektedir. Bu

bakimdan elde edilen bu bulgular gézlemler ve teori ile tutarhdir.

Calismada elde edilen altin fiyatlarinin NPL iizerindeki pozitif etkisi bankacilik sektoriintin
risk istahinin artis1 ile agiklanabilir. Altin fiyatlar1 arttiginda bankalar altin iireticileri
firmalara daha fazla kredi verebilmektedir. Ancak yiiksek hacimde kredi kullanan bu
firmalar, aldiklar1 kredileri verimsiz alanlarda degerlendirerek geri 6demelerinde de
problemler yasayabilmektedirler. Dolayisiyla altin fiyatlarindaki artisin NPL’yi yiikseltici

etkisi, iktisadi agidan ge¢mis kriz deneyimleri géz 6niine alindiginda anlamli bulunmustur

Reel doviz kurunun NPL iizerindeki etkilerinin negatif oldugu goériilmektedir. S6z konusu
etki dis ticaret kanali ile aciklanabilir. Mogolistan’da 2007-2013 yillar1 arasinda ihracat-
ithalat rakamlar1 milyar ABD dolar1 cinsinden negatif iken, 2014-2018 yillar1 arasinda ise
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pozitif seyretmistir (NSO, 2018). Mogolistan’da NPL i¢inde altin lireten firmalarin 6nemli
bir paya sahip oldugu goriilmektedir ve bu firmalar ayn1 zamanda ihracatgidir. 2007 ile
2018 yillar1 arasinda altin ihracatinin toplam ihracat igindeki payi yillar i¢cinde %10-%20
arasinda degismektedir (NSO, 2018). Mogolistan altin ihracatinin énemli bir kismimi Cin
gibi iilkelere islenmemis olarak yapmaktadir. Dolayisiyla kur dinamikleri altin ihracat
dinamiklerini, girket kar marjlarini, sirketlerin borglarin1 geri 6demesini ve NPL’yi
etkilemektedir. Bakir da bu yillar arasinda ihracatta %20-%30 arasinda yiiksek bir para
sahiptir ve Cin baslica bakir ithalatgisidir. Reel doviz artinca firmalarin rekabet gilicleri
azalmaktadir. Daha zayif ihracat¢1 konuma gelmekte ve doviz kazanglar azalarak, aldiklar
banka kredilerini daha zor 6deyebilmektedirler. Diger taraftan ithalat¢1 firmalarin iiretim
maliyetleri olumlu etkilenmektedir. Dolayisiyla reel doviz kurunun NPL tizerindeki negatif

etkisi uluslararasi iktisat teorileri ile tutarlilik géstermektedir.2

Bu calisma pek cok agidan gelistirilebilecektir: (1) Takipteki kredilerin belirleyicileri
olarak reel faiz orani, para arzi, reel doviz kuru, altin fiyatlar1 alimmistir. Ancak niceliksel
degiskenler yaninda, niteliksel degiskenler de oranin artmasina yol agabilir. Ornegin banka
caliganinin ihmali, 6zen gOstermemesi, yanlis bilgisi, ya da kasith davranis1 gibi
gostergeler sonucunda kullandirilan krediler takipteki kredilere doniisebilmektedirler. Bu
durumdaki krediler bankalarca genellikle varlik yonetim sirketlerine devir ve temlik
edilmektedirler. Mikro bazli banka veriler ve nitel gostergelerden yararlanarak bu tiir
caligan hata ya da ihmallerinin ya da usulsiiz islemlerinin takibe diisen krediler orani
tizerindeki etkileri analiz edilebilecektir. (2) Panel veri yontemleri ile banka bazinda iyi ve
kot finansal kosullara sahip bankalarin agiklayict degiskenlerden nasil etkilendikleri
incelenebilir ve toplulagtirma probleminin olup olmadigi ya da finansal regiilasyonlarin

agac¢-orman ikilemi konular1 tartigilabilecektir.

2 Babihuga (2007) 2SLS birinci fark yontemi ile gesitli iilke panel verilerini kullanmakta ve ekonomik
biiylime ve reel déviz kurunun NPL oranini azaltirken, faiz oran1 (INT) ve igsizlik oraninin NPL’yi artirdigini
bulmaktadir. Babihuga (2007) ayrica havuzlandirilmis EKK yontemi ile ekonomik biiyiime ve reel doviz
kurunun NPL’yi azalttigini, ancak faiz orani ve issizlik oraninin NPL’yi artirdigin1 bulmaktadir. Ancak farki
alinmug 2SLS yontemi ile az gelismis llkelerde biiylime oranmmin NPL’yi artirdigini; orta gelirlilerde ise
azalttigini gostermektedir.
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