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OZET

Son yillarda Internet’ in hizh gelisimi ve buna bagh olarak da internette bilgi
birikimi artmaktadir. Forumlar, Blog sayfalari, haber kaynaklari, e-ticaret ve
e-6grenme gibi kavramlar yayginlasmaktadir. Ister nitelikli ister niteliksiz olsun
biitiin bu birikimler bilgi kirliligine yol agmaktadir. Bilgiye erismek icin birden
fazla aym tiirde sitenin ziyaret edilmesi ve bu sitelerden uygun bilgilerin bir
araya getirilmesi gerekmektedir. Kullanic1 erisilen bilgileri siiflandirma ve
analiz etme ve gereksiz bilgileri ayirt etme gereksinimi duymaktadir. Bu
calismada Makine Ogrenmesi teknikleri ile kullaniciya bilgiyi filtrelemesinde
veya analiz etmesinde kolaylik saglayan bir sistem sunulmasi amaclanmstir.
“Rss” teknolojisinin Web ortamina getirdigi yeniliklerle tek bir Web

sayfasindan bilgilere erisim saglanabilmektedir.

Bu calismada, birden fazla kaynaga ait “Rss” adresleri, bir Script dili ve veri
tabam1 program yardimi ile kullanicinin haber okuma ahskanhgmmin Web

sitesine o6gretilmesi amaclanmistir.
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ABSTRACT

The knowledge accumulation is being increased by the effects of the radip
development of the internet in recent years. Terms are becoming common in
use such as forums, blog pages, news sources, e-commerce and e- learning.
Whether qualified or unqualified, all these accumulation causes the knowledge
pollution. In order to reach the information; more than one site, which are
similar with eachother, must be visited and appropriate information needs to
be brought together. The user needs to classify and analyze the accessed data
and distinguish these data from the unnecassary information. In this study, it
has been purposed to present a system which provides convenience to the user
while analizing or filtering the data by the machine learning tecniques. It’s
provided to access the information from only one web site, by the innovations

which are brought by the Rss Technology to the web environment.

In this study, it’s aimed to teach the users’ news reading habits to the web site
by the help of the Rss adressess which belong more than one source, a script

language and a database programme.
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1. GIRIS

Bilisim teknolojilerinin bas dondiiriicii bir hizla ilerledigi yiizyilimizda internet
ortaminda bilgi paylasimi da buna paralel bir hizda ilerlemektedir. Bilgi ¢ag1 olarak
nitelendirilen giiniimiiz, artik bilginin hiikiim siirdiigii bir donemde yasadigimiz1 bize

acikca ifadece etmektedir.

Internet bize bu ¢aga ayak uydurmamizi saglayan temel yapidir. Artik Cep
Telefonlar1, Tablet PC’ ler ve hatta uydu alicilar da internete erisim saglayabiliyorlar.
Bu teknolojiler bilgiye erisimde bizlere ozgiirlik sunmaktadirlar. Fakat bilgiye
erisimde Ozglirligii sagladigi gibi bilgi paylasimina da ozgiirliik saglanmaktadir.
Giliniimiizde hangi konu ile ilgili olursa olsun insanlar arastirma yapmak amaciyla
bilgisayarm karsisna gectiklerinde etkin bilgiye ulasmak i¢in saatlerini
harcayabiliyorlar, ayn1 bilgi ile defalarca karsilasabiliyorlar veya istedikleri bilgiye
erigebilmek i¢in gereksiz bilgi yiginlarin1 agsmalar1 gerekebiliyor. Arama motorlar1
(Google, Altavista, Lycos, Yahoo... vb) bize bu yiginlar arasindan kurtulmamiza ve
etkin bir sekilde dogruluk orani yiiksek bir sekil bilgiye erismemizde bize fazlaca
yardimct olmaktadirlar. Fakat yinede dolandiricilik, Fishing, , reklam veya ticaret

amaclida olsa giiniimiizde internet ortam1 gereksiz bilgiler ¢opliigii ile kirlenmektedir

[1].

Internet ortaminda bilgi kaynag1 olarak gazete web siteleri gerek giincellenme siklig1
gerekse bilgi potansiyeli bakimindan 6nde gelen kaynaklardandir. Diinya Gazeteler
Birligi (WAN) tarafindan yapilan arastrmaya gore gazete tirajlar1 diigmektedir[2].
Bunun baglica nedeni ise internet iizerinden gazete okunma oranlarinin yiikselmesi
gosteriliyor. Mobil teknolojilerin de gelismesi ile mekan gozetmeksizin insanlar
gazetelerini elektronik ortamda okuyorlar. Buna bagli olarak da gazeteler reklam

piyasasini internete kaptirmis durumdalar.

Haber platformlarinin elektronik ortama kaydigi bu donemde haber kaynaklarinin

analiz edilmesi, siniflandirilmasi biiyiik 6nem arz etmektedir.



Eskiden gazete okurken haber aligkanliklar1 gazetenin hangi sayfasindan baslanildigi
ile ifade ediliyordu. Siyaset, Spor, Ekonomi, Magazin ve Giincel gibi kategoriler
bunlarm bazilari. Artik kategorilere ayrilmis bir sekilde haber siteleri bilgiyi
kullanicilara sunmaktadirlar ve kullanicilarda hangi sayfadan baglayacagi degil hangi

kategoriyi segecekleri kalmaktadir.

Fakat elektronik ortamda kaynaklarin fazla olmasi da en az bilginin kirliligi kadar
sorun teskil etmektedir. Istenilen bilgiye erismede isabet orani buna bagl olarak
diismektedir. Iste sorunun tespiti burada yapilmaktadir. “Insanlar istedikleri bilgi
disindaki verilerden nasil kurtulabilirler?” Iste tam burada devreye RSS girmektedir.
RSS Web teknolojisinin bize getirdigi yeniliklerden biridir. Istemci ile kaynak
arasinda giivenli koprii gérevi gérmektedir. Bilgi kaynagi RSS yaymlarimi kullanarak
istedigi formatta yaymn yapabiliyor ve istemcilerden bu yaymlara RSS kaynak
adresinden giivenli bir sekilde erisip kullanabiliyorlar. RSS yaymi yapan herhangi bir

Web sitesinin kaynagini kullanarak tek yonlii veri akisi saglanabilmektedir.

RSS bize temiz ve giiveli bir kanal hizmeti sunsa da sorunu tamamen ortadan
kaldiramamaktadir. Bir siire sonra kaynak adres miktar1 arttik¢a istenilen bilgiye net
bir sekilde ulagsma oran1 diismektedir. Verinin yonetiminin 6nemi burada 6n plana

¢ikmaktadir.

Gazete okumak isteyen bir insan sadece kendi haber okuma aligkanligi ile uyusan
haberleri gorebilmek i¢in birden fazla haberi veya haber kaynagmi taramak zorunda
kalabiliyor. Bu probleme ¢6ziim olabilmesi i¢gin RSS kaynak verilerinin yonetimi
kacinilmaz hale gelmektedir. Bu ¢aligmada bir yontem gelistirilerek sistemin haber
okuyan kisinin okuma aligkanligin1 6grenmesi ve tekrar haber okunmak istendiginde

oOrenilen aliskanliga gore haberlerin sunulmasi saglanmaistir.

Bu c¢alismanin amaci, internet {lizerinden haber okuyan kisilerin okudugu haber
basliklar1 analiz edilerek haber aliskanliklarmin sisteme dgretilmesi ve bu 6grenilmis
bilgi ile farkli kaynaklardan gelen haberlerin bu 6grenilmis bilgiye gore kullaniciya

sunulmasi ve sistemin kullaniciya sagladig1 yararinin tespit edilmesidir.



Ikinci béliimde, bu konuda daha 6nce yapilmis olan caligsmalardan bahsedilmektedir.

Ugiincii  boliimde ise calismanmn yontemi ve bulunan materyallerden

bahsedilmektedir.

Dordiincii bolimde, bu ¢aligma ic¢in gelistirilen sistemde kullanilan yazilim,
gelistirilen sistemin yapisi ve kullanimi, araglar ve arastirma modeli {izerinde

durulmaktadir.

Son boliimde ise alinan sonuglarm yorumlanmas: ve elde edilen sonuglarin

yorumlanmasi ve Onerilerden bahsedilmektedir.



2. MEVCUT LITERATURUN iNCELENMESI

Bu boliimde yapilan ¢alisma ile ilgili literatiir Gazi Universitesi Kiitiiphanesi,
internet kaynaklar1 ve YOK Dokiimantasyon Merkezi dahil olmak iizere taranmus
olup once yapilan ¢aligmalar incelenmis ve bu ¢alismalarin ortaya koydugu tespit ve

coziimler 6zetlenmistir.

Yavanoglu (2009), tarafindan yapilan bir calismada Web sayfalar1 i¢in karar destek
yazilimi gelistirmistir. Gelistirilen sistemde Web tabanli otomatik dil tanima ve
cevirme islevini yerine getirmektedir. Kelimelerin siniflandirilarak hangi dilde
yazildig1 tespit edilmistir. Bu tespit ile dokiimanlarin hangi dilde yazildigmnin
tespitini kolaylagtirmstir [3].

Konu ile ilgili yapilan diger bir ¢aligmada, Sagiroglu ve arkadaslar1 (2008), Yapay
Sinir  Aglar1 ile Web Igeriklerini Smiflandirma uygulamasi1 (WESAKA)
gerceklestirmislerdir. Sistem Naive Bayes metodunu kullanarak haber sitelerinden
alinan verilerle sistemi egittikten sonra alman bir haber ciimlesinin hangi haber
kategorisine ait oldugu tahmin edilmektedir. Bu c¢alisma kelimelerin

siiflandirilmasina bir ¢6ziim getirmistir [4].

Altan ve Orhan (2004), yaptiklari c¢alismada sozciik anlamlarmi agiklagtirmak
amactyla 6grenme algoritmalarim1 uygulanuslardir. Istatistiksel ve Ornek tabanli

yontemlerin kelime anlam agiklastirma i¢in daha uygun oldugunu tespit etmislerdir

[5].

Pilavcilar (2007), calismasinda Naive Bayes metodunu kullanarak kelime
kategorilendirilmesinin daha hizli olacag1 ve net sonuglar verecegi, siniflandirmada

kolaylik saglayacagi tespit etmistir [6].

Unsal (2010), ¢alismasinda makine grenmesi algoritmasi ile meslek alanlarinin
belirlenmesi i¢in Naive Bayes metodunu kullanarak Naive Bayes ile dgrencilerin

meslek se¢imi iglemin daha iyi sonug alabilmesini saglamstir [7].



Yukarida verilen caligmalarda genellikle siniflandirma islemleri gerceklestirilmistir.
Calismamizda siniflandirma tekniginde Naive Bayes metodundan esinlenilse de daha

onceki calismalardan farklidir.



3. MATERYAL VE METOD

Bu boliimde caligmanin yapilabilmesi i¢in kullanilan materyal ve metotlardan
bahsedilecektir. Verilerin islenebilmesi i¢in gereken kaynaklarin nereden alinacagi,
hangi programlama dili ile islenecegi ve nerede depolanacagi belirtilmistir.

Kullanilan materyallerin neden se¢ildiklerinden bahsedilmistir.

Bu calismada literatiir’ e dayali tarama modeli kullanilmistir. Bu ¢aligmanin teorik
kisminda Tarama modeli kullanilmistir. Elde edilen verilerin degerlendirilmesinde
ise Nicel gozlem kullanilmistir. Tarama modelleri genel ve 6rnek olay olmak iizere 2
cesittir. Tarama modellerinin tek basina uygulandigi arastirma yaklagimlar1 olmakla
birlikte, taramanin yer almadig1 bir baska arastirma modelinin tek basina var olmasi1
diisliniilemez. Tarama aragtirmacisi, nesnenin ya da bireyin dogrudan kendisini
inceleyebilecegi gibi, 6nceden tutulmus gesitli kayitlara (yazili belge ve istatistik
kayitlar1 vb.) eski kalintilar ve alandaki kaynak kisilere bagvurarak, elde edecegi
dagmik verileri, kendi gozlemleri ile bir sistem icinde biitiinlestirerek yorumlamak
durumundadir [8]. Calismada materyal olarak PHP Script dili, veri depolamak
amaciyla MySQL veri tabani programi, Ogrenme verisi elde etmek igin RSS

kaynaklar kullanilmigtir.
Calismada;

a. RSS besleme yonetimi yazilimi yerel olarak sisteme kurulmustur.

b. Cesitli RSS kaynak adresleri girilmistir

c. Girilen kaynaklardan gelen haberlere tiklanarak egitim iglemi yapilmistir
d. Ogrenilmis veri ile alinan haber sayis1 ve niteligi, dgrenme olmadan alman

haber sayis1 ve niteligi ile karsilastirilmistir

Bu c¢alismada, literatiir taramasinda incelenen c¢aligmalardan farkli olarak
smiflandrma i¢in Naive Bayes algoritmasindan farkli,  sadece kelimelerin

tekrarlanma sayilar1 kullanilarak smiflandirma yapan yeni bir metot gelistirilmistir.



4. MAKINE OGRENMESI

Makine Ogrenmesi, bilgisayarlarm algilayic1 verisi ya da veritabanlar1 gibi veri
tirlerine dayali 6grenimini olanakli kilan algoritmalarin tasarim ve geligtirme
stireclerini konu edinen bir bilim dalidir. Makine Ogrenimi arastirmalarinin
odaklandig1 konu bilgisayarlara karmagik oriintiileri algilama ve veriye dayali akilc1
kararlar verebilme becerisi kazandirmaktir. Bu, makine Ogreniminin istatistik,
olasilik kurami, veri madenciligi, Orilintli tanima, yapay zeka, uyarlamali denetim ve

kuramsal bilgisayar bilimi gibi alanlarla yakindan ilintili oldugunu gostermektedir

[9].

Bir baska deyisle Makine Ogrenmesi programin veri akigindan yaralanarak yeni
ortintiiler olusturur ve kendini gelistirir. Sisteme girdi ve ¢ikt1 islemleri 6grenmeye

katkida bulunan etmenlerdir.

Makine 6grenmesinin giinliik hayatimizdaki kullanim alanlar1 agagida verilmistir;

e Parmak izi tanima sistemleri

e Goz taramasi (Iris) ile tanima sistemleri

e Yiiz tanima sistemleri

e El yazis1 veya imza tanima sistemleri

e Tibbi verileri tanimlamada kullanilan sistemler

e Metin ve Mail analizinde kullanilan sistemler
4.1. Veri Madenciligi

Veriyi genel olarak, enformasyonel veri ve operasyonel veri olarak ikiye ayirmak
miimkiindiir. Enformasyonel veri, kisiye yonelik, biitiinlesik, zaman i¢inde olusan ve
birlestirilmis veriler olarak tanimlanabilir. Operasyonel veri ise, uygulamaya yonelik,

dagimik, kisa zamanda olusan ve tekrarlayabilen veriler olarak tanimlanmaktadir .


http://tr.wikipedia.org/wiki/Bilgisayar
http://tr.wikipedia.org/wiki/Alg%C4%B1lay%C4%B1c%C4%B1
http://tr.wikipedia.org/wiki/Veritaban%C4%B1
http://tr.wikipedia.org/w/index.php?title=Veri&action=edit&redlink=1
http://tr.wikipedia.org/wiki/Algoritma
http://tr.wikipedia.org/wiki/%C4%B0statistik
http://tr.wikipedia.org/wiki/Olas%C4%B1l%C4%B1k_kuram%C4%B1
http://tr.wikipedia.org/wiki/Veri_madencili%C4%9Fi
http://tr.wikipedia.org/wiki/%C3%96r%C3%BCnt%C3%BC_tan%C4%B1ma
http://tr.wikipedia.org/wiki/Yapay_zeka
http://tr.wikipedia.org/w/index.php?title=Uyarlamal%C4%B1_denetim&action=edit&redlink=1
http://tr.wikipedia.org/wiki/Kuramsal_bilgisayar_bilimi

Erigilmek istenen veriler dogru anda dogru sira ile bulunmasi veri madenciliginin
kullanim amaglarindan biridir. Veri madenciligi bir veri tabaninda saklanabilecek

biitiin veriler i¢in kullanilabilir. Veri madenciliginin kullanim alanlari;

» Bankacilik: Risk analizleri ve usulsiizliik tespiti.

» Pazarlama: Capraz satis analizleri, miisteri segmentasyonu.

« Sigortacilik: Miisteri kayb1 sebeplerinin belirlenmesi, usulsiizliiklerin 6nlenmesi.
* Telekomiinikasyon: Hile tespiti, hatlarin yogunluk tahminleri.

 Borsa: Hisse senedi fiyat tahmini, genel piyasa analizleri.

 Tip: Tibbi teshis, uygun tedavi siirecinin belirlenmesi.

* Bilim ve Miihendislik: Ampirik veriler lizerinde modeller kurularak bilimsel ve
teknik problemlerin ¢dziimlenmesi.

* Endiistri: Kalite kontrol, lojistik.

Veri Madenciligi bir yontem degildir bir siiregtir. Bu siirecte ana unsur siireci
gergeklestiren uygulamacidir. Siirecte bulunan adimlar dogru olarak yerine
getirilmedigi siirece istenilen sonuca ulasilmasi miimkiin degildir. Veri madenciligi

stirecleri asagidaki sekilde goriilmektedir;
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Sekil 4.1. Veri madenciligi siireci [10].




4.1.1. Sorunun tanimlanmasi

Veri madenciligi ¢aliymalarinda basarili olmanin ilk sarti, uygulamanin hangi
kurulus amaci icin yapilacaginm acik bir sekilde tanimlanmasidir. Ilgili kurulus
amaci, sorun iizerine odaklanmis ve agik bir dille ifade edilmis olmali, elde edilecek
sonuglarin basar1 diizeylerinin nasil Olgiilecegi tanimlanmalidir. Sorun ile tam
ortiismeyen bir veri madenciligi ¢alismasi, sorunu ¢ézmeye yetmeyecegi gibi sonugta
baska problemlerin de ortaya ¢ikmasma neden olabilecektir. Ayrica yanlis kararlarda
katlanilacak olan maliyetlere ve dogru kararlarda kazanilacak faydalara iliskin

ongoriilere de bu agamada yer verilmelidir.
4.1.2. Verilerin hazirlanmasi

Modelin kurulmasi asamasinda ortaya c¢ikacak sorunlar, bu asamaya sik sik geri
doniilmesine ve verilerin yeniden diizenlenmesine neden olacaktir. Bu durum
verilerin hazirlanmasi1 ve modelin kurulmasi asamalar1 i¢in, bir karar vericinin veri
kesfi siirecinin toplami igerisindeki enerji ve zamaninimn % 50 - % 85’ ini
harcamasina neden olmaktadir.

Verilerin hazirlanmasi asamasi kendi igerisinde toplama ve uyumlastirma, birlestirme

ve temizleme ve segme adimlarindan meydana gelmektedir.
4.1.3. Toplama ve uyumlastirma

Tanimlanan sorun i¢in gerekli oldugu diisiiniilen verilerin ve bu verilerin toplanacagi
veri kaynaklarmin belirlenmesi adimidir. Hangi veri kaynaklarindan yararlanilacagi
onemli bir karardir. Cilinkii gereginden az veri kaynagi veri madenciligi ¢aligmasimni
eksik birakacagi gibi, gereginden fazla veri kaynagi siirecin uzamasma neden
olabilecek veri kirliligine yol agabilecektir. Verilerin toplanmasinda kurulusun kendi
veri kaynaklarmin disinda, niifus sayimmi, hava durumu, merkez bankasi kara listesi
gibi ¢esitli veri tabanlarindan veya veri pazarlayan kuruluslarin veri tabanlarindan

faydalanilabilir.

Veri madenciliginde kullanilacak verilerin farkli kaynaklardan toplanmasi, dogal

olarak veri uyumsuzluklarina neden olacaktir. Bu uyumsuzluklarin baslicalar1 farkli
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zamanlara ait olmalari, glincelleme hatalari, veri formatlarmin farkli olmasi, kodlama
farkliliklar1 (6rnegin bir veri tabanmda cinsiyet Ozelliginin e/k, diger bir veri
tabaninda 0/1 olarak kodlanmasi), farkli 6l¢ii birimleri ve varsayim farkliliklaridir.
Ayrica verilerin nasil, nerede ve hangi kosullar altinda toplandigi da Onem
tagimaktadir. Giivenilir olmayan veri kaynaklarmnm kullanimi tiim veri madenciligi

stirecinin de glivenilirligini etkileyecektir.

Bu nedenlerle, iyi sonu¢ alinacak veri madenciligi ¢aligmalar1 ancak iyi verilerin
tizerine kurulabilecegi i¢in, toplanan verilerin ne 6l¢iide uyumlu olduklar1 bu adimda

incelenerek degerlendirilmelidir.
4.1.4. Birlestirme ve temizleme

Bu adimda farkli kaynaklardan toplanan verilerde bulunan ve bir dnceki adimda
belirlenen sorun ve uyumsuzluklar miimkiin oldugu 6l¢iide giderilerek, veriler tek bir
veri tabaninda toplanir. Ancak basit yontemlerle ve bastan savma olarak yapilacak
sorun giderme islemlerinin, ileriki asamalarda daha biiyiik sorunlarin kaynagi olacagi

unutulmamalidir.
4.1.5. Se¢cim

Bu adimda kurulacak modele bagli olarak veri se¢imi yapilir. Ornegin tahmin edici
bir model i¢in bu adim, bagimli ve bagimsiz degiskenlerin ve modelde kullanilacak

veri kiimesinin se¢ilmesi anlamini tagimaktadir.

Swra numarasi, kimlik numarasi gibi anlamli olmayan degiskenlerin modele
girmemesi gerekmektedir. Ciinkii bu tip degiskenler, diger degiskenlerin modeldeki
agirhigmin  azalmasma ve veriye ulasma zamanlarmin uzamasma neden
olabilmektedir. Bazi veri madenciligi algoritmalar1 konu ile ilgisi olmayan bu tip
degiskenleri otomatik olarak elese de, pratikte bu islemin kullanilan yazilima

birakilmamasi daha akilci olacaktir.

Verilerin gorsellestirilmesine olanak saglayan grafik araclar ve bunlarmn sundugu

iligkiler, bagimsiz degiskenlerin se¢ilmesinde 6nemli yararlar saglayabilir. Genellikle
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yanlis veri girisinden veya bir kereye oOzgli bir olayin ger¢eklesmesinden

kaynaklanan verilerin, veri kiimesinden atilmas: tercih edilir.

Veri madenciligi calismasinda gelistirilen modelde kullanilan veri tabaninin ¢ok
biiyiilk olmasi durumunda, rastgeleligi bozmayacak sekilde ornekleme yapilmasi
uygun olabilir. Ayrica burada secilen 6rneklem kiimesinin tiim popiilasyonu temsil
edip etmedigi de kontrol edilmelidir. Halen kullanilan isletim sistemleri ve paket
programlar ne kadar gelismis olursa olsun, ¢ok biiyiik veri tabanlar1 iizerinde ¢ok
sayida modelin denenmesi zaman kisiti nedeni ile miimkiin olamamaktadir. Bu
nedenle tiim veri tabanini kullanarak bir ka¢ model denemek yerine, rastgele
orneklenmis bir veri tabani pargasi ilizerinde bir ¢ok modelin denenmesi ve bunlar
arasindan en giivenilir ve giiclii modelin seg¢ilmesi daha uygun olacaktir. Diger bir

deyisle modellerin performanslari uygun bir karar yontemi ile smnanmalidir.
4.1.6. Modelin kurulmasi ve degerlendirilmesi

Tanimlanan problem i¢in en uygun modelin bulunabilmesi, olabildigince ¢ok sayida
modelin kurularak denenmesi ile miimkiindiir. Bu nedenle veri hazirlama ve model
kurma asamalari, en iyi oldugu diisiiniilen modele varilincaya kadar yinelenen bir

stirectir.
4.1.7. Modelin kullanilmasi

Olusturulan model tanimlanan sorunun ¢dzlimiine uygun bir sekilde uygulamanin

icerisine gomiiliir.
4.1.8. Modelin izlenmesi

Zaman igerisinde biitiin sistemlerin 6zelliklerinde ve dolayisiyla iirettikleri verilerde
ortaya c¢ikan degisiklikler, kurulan modellerin siirekli olarak izlenmesini ve
gerekiyorsa yeniden diizenlenmesini gerektirecektir. Tahmin edilen ve gdzlenen
degiskenler arasindaki farklilig1 gosteren grafikler model sonuglarmin izlenmesinde

kullanilan yararlt bir yontemdir.
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Bir veri madenciligi sistemi, asagidaki temel bilesenlere sahiptir:

Veritabani, veri ambar1 ve diger depolama teknikleri
Veritabani ya da Veri Ambar1 Sunucusu

Bilgi Tabani

Veri Madenciligi Motoru

Oriintii Degerlendirme

AN U S o

Kullanict Ara yiizii [11].

4.2. Veri Madenciliginde Kullanilan Yontemler

4.2.1. Istatistiksel yontemler

Veri madenciligi ¢aligmasi esas olarak bir istatistik uygulamasidir. Verilen bir 6rnek
kiimesine bir kestirici oturtmay: amaglar. Istatistik literatiiriinde son elli yilda bu
amag icin degigik teknikler Onerilmistir. Bu teknikler istatistik literatiiriinde ¢ok
boyutlu analiz (multivariate analysis) baslig1 altinda toplanir ve genelde verinin
parametrik bir modelden (¢cogunlukla ¢okboyutlu bir Gauss dagilimindan) geldigini
varsayar. Bu varsayim altinda smiflandirma (classification; discriminant analysis),
regresyon, dbekleme (clustering), boyut azaltma (dimensionality reduction), hipotez
testi, varyans analizi, bagmti (association; dependency) kurma ig¢in teknikler

istatistikte uzun yillardir kullanilmaktadir.

4.2.2. Bellek tabanh yontemler

Bellek tabanli veya Ornek tabanli bu yontemler (memory-based, instance-based
methods; case-based reasoning) istatistikte 1950’li yillarda Onerilmis olmasina
ragmen o yillarda gerektirdigi hesaplama ve bellek yiiziinden kullanilamamis ama
giliniimiizde bilgisayarlarin ucuzlamasi ve kapasitelerinin artmasiyla, 6zellikle de ¢ok
islemcili sistemlerin yayginlasmasiyla, kullanilabilir olmustur. Bu yonteme en iyi

ornek en yakin k komsu algoritmasidir.
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4.2.3. Yapay sinir aglan

1980’lerden sonra yayginlagan yapay sinir aglarinda (artificial neural networks) amag
fonksiyon birbirine bagli basit islemci {initelerinden olusan bir ag iizerine
dagitilmistir (Bishop, 1996). Yapay sinir aglarinda kullanilan 6grenme algoritmalari
veriden iiniteler arasindaki baglanti agirliklarmi hesaplar. YSA istatistiksel yontemler
gibi veri hakkinda parametrik bir model varsaymaz yani uygulama alani1 daha genistir

ve bellek tabanli yontemler kadar yiiksek islem ve bellek gerektirmez.

Giisler we Adirliklar

= Gakigs
fix) b—v

Aktvasyon
Toplama  Fonksiyonu
Fonksiyonu

[
Esik

Sekil 4.2. Bir yapay sinir ag1 [12].
4.2.4. Karar agaclan

Istatistiksel yontemlerde veya yapay sinir aglarinda veriden bir fonksiyon
Ogrenildikten sonra bu fonksiyonun insanlar tarafindan anlasilabilecek bir kural
olarak yorumlanmasi zordur. Karar agaglar1 ise veriden olusturulduktan sonra
yukaridaki drnekte de oldugu gibi aga¢ kokten yapraga dogru inilerek kurallar (IF-
THEN rules) yazilabilir . Bu sekilde kural ¢ikarma (rule extraction), veri madenciligi
calismasmin sonucunun gegerlenmesini saglar. Bu kurallar uygulama konusunda
uzman bir kigiye gosterilerek sonucun anlamli olup olmadigi denetlenebilir.
Sonradan bagka bir teknik kullanilacak bile olsa karar agaci ile 6nce bir kisa ¢alisma
yapmak, onemli degiskenler ve yaklasik kurallar konusunda bize bilgi verir ve

tavsiye edilir.
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4.2.5. Genetik algoritmalar

Diger veri madenciligi algoritmalarmi gelistirmek icin kullanilan optimizasyon
teknikleridir. Sonu¢ model veriye uygulanarak gizli kalmis kaliplar1 ortaya
cikarilmakta ve bu sayede tahminler yapilabilmektedir. Dogrudan postalama, risk

analizi ve perakende analizlerinde kullanilabilir.

Veri Tabani
Makine Teknolojisi Diger Bilim

Ogrenmesi
Metin

Bilgi Bilimi ’ Madencilii istativ

Sekil 4.3. Veri madenciligin bir¢ok alanla bilesimi

\

Dallan
Veri

Madenciligi

4.3. Rss

RSS, genellikle haber saglayicilari, bloglar ve podcastler tarafindan kullanilan, yeni
eklenen igerigin kolaylikla takip edilmesini saglayan 6zel bir XML dosya formatidir.
Internet kullanicist RSS teknolojisi ile diizenli olarak igerik sunan sitelere abone
olabilir ve cesitli RSS istemcileri sayesinde igerigi takip edebilir. RSS olarak sunulan
icerik web sitesinde sunulan igerigin tamamini, Ozetini veya sadece bashigmni

icerebilir [13].

RSS kaynagi saglayan internet sitelerinde genellikle su simgeler bulunur:

[RS5 R\ XML |

Sekil 4.4. RSS kaynagina ait simgeler


http://tr.wikipedia.org/wiki/Blog
http://tr.wikipedia.org/wiki/Podcast
http://tr.wikipedia.org/wiki/XML
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Bu tiir bir haber alma yoluna gidenler igin masraflar yok denecek kadar az. internet
sayfasi i¢in hazirlanan haberler, bir uygulama tarafindan tam otomatik olarak acilip,
RSS i¢in uygun olan XML formatina doniistiiriiliiyor. Bu XML verisi okuyucu i¢in
gerekli baglantilari, basliklar1 ve markalamalar1 da iceriyor. Her yeni haber
gonderimiyle beraber XML verisi de yeniden yaziliyor ve eski kayitlar siliniyor. Bu
sekilde, cogu haber yenilemesinden sonra bile haber gonderimini hizlandirmak i¢in
veri boyutu diisiik tutulmus oluyor. Bu sekil bir haber akisina “iiye” olan kisinin
yapmasi gereken sey, XML verisinin bulundugu sayfay1 okuyucu yazilima girmek.
Ayrica bilgileri alirken viriis vb... zararli yazilimlardan da korunmus olunuyor. RSS
yayinlar1 okuyabilmek i¢in web tarayicisinin RSS okuyucusunu kullanilabilecegi gibi
Web tabanli RSS okuyucular veya bilgisayara kurulabilen RSS okuyucularda

mevcuttur. RSSOwl, RSS Reader, FeeD Reader bu programlara 6rnek verilebilir.
4.4. PHP Dili

Acilimi Personal Home Page, olan PHP, ilk kez Rasmus Lerdorf tarafindan, web
sayfalarmi ziyaret edenleri izlemek amaciyla bir dizi Perl Script (betik) kullanilarak
gelistirilmisti. Insanlar kisa zamanda bununla ilgilenmeye ve bu konuyla ilgili sorular
sormaya basladiklarinda, Rasmus kararin1 verdi ve bir script motoru olusturdu.
Ayrica formlara da destek verdi ve boylece PHP/F1'i bigimlendirmis oldu. Adini
duyurduk¢a bir gurup yazilim gelistirmecinin dikkatini ¢ekti ve bdylece bir API
olusturuldu ve PHP3 ortaya ¢ikti. Daha sonralari yeniden ele alinmasi gerekti ve
Zend motoru PHP4'li yaratmis oldu. Artik PHP oniinde pek engel bulunmuyordu,
PHP Hypertext Processor fetihlere ¢ikmaya hazirdi. PHP gibi bir script motorunun
verimliligini en yiiksek diizeye cikartan 4 temel etmen bulunuyor. Bunlar; Hiz,
Istikrar, Giivenlik ve Basitlik olarak sayilabilir. Uygulama hiz1 da énemlidir tabi ki,
ancak bununla birlikte bilgisayarin diger fonksiyonlar1 yavaglamamali. Bu nedenle
bir siirii sistem kaynagina gerek duymamali. PHP, Ozellikle Unix tabaninda
calistyorsa, diger yazilimlarla iyi uyum saglamaktadir, az yer kaplar ve bir Apache
modiilii olarak calistirildiginda hemen kullanima geger. Bir kag¢ bin sayfalik bir iste,

sistem ¢okiiyorsa eger hizin pek bir anlami1 kalmayacaktir. Her uygulamanin hata
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sorunu vardir. Ancak bir gurup yazilim gelistiricilerinden olusmus bir topluluga
sahip bir uygulama s6z konusuysa, isler biraz degisir ve bocek (bug) olarak tabir
edilen hatalar saklanacak pek bir delik bulamaz. Bunun yani sira PHP kendi isletim
sistemi kaynaklarini kullaniyor ve veri transferi ve denetiminde ¢ok basarili ve
karmagik bir metot getiriyor. Sistemin bazi saldirgan tavirli kullanicilara karsi
korunmasi zaruridir. PHP istenilen diizeyde .ini dosyalar1 olarak kurulabilen farkli
giivenlik diizeylerine sahiptir. Programcilarm uygulama iizerinde hizli bir bicimde
iretime gegmeleri gerekmektedir. PHP iizerinde, HTML kodlamacilar1 hig
zorlanmadan web sayfalarmi yazmaya baslayabilir. C dilinde deneyim sahibi olan
programcilar, hatta javascript kullananlar kisa bir siirede hizlanabilirler. Ayrica
baglanabilirlik de PHP'min artilarindan biridir. Modiil uzantilar sistemi c¢esitli
kiitliphanelerle (veritabanlar1) kolayca arabirim olusturabiliyor. Yeni uzantilar
eklemek cok daha kolay.

PHP ' nin diger avantajlar1 PHP hemen hemen her platformda ¢alisabiliyor olmasidir.
PHP ayni1 kod temelini kullandig1 i¢in, UNIX, Windows (95/98/NT/2000/XP/Server)
ve Mac OS dahil olmak iizere 25 platformda derlenip kurulabilir. Kodlar ayni
oldugundan script' ler platformdan bagimsiz olarak c¢alisacaktir. PHP, uzanti
alabilmektedir. Uygulamanin igerisinde yer alan ¢ekirdek motor , bir dizi asal kod
modiillerinden ve kod uzantilarindan olugmaktadir. Bu nedenle programcilara PHP
uzantilar1 yaratarak bazi 6zel islemlerini yapabilmeleri i¢in iki segenek sunuluyor; ya
uzant1 modiillerini yazarak uygulanabilen bir derleme yapmak, ya da PHP ' nin

dinamik yiikleme mekanizmasiyla yiiklenebilecek uygulanabilir uzatmalar yaratmak.

PHP pek ¢ok HTTP server araylizii barmdiriyor. PHP Apache'ye, AOL server'a,
Roxen ve THTTPD'ye dogrudan yliklenebiliyor. Alternatif olarak CGI modiilii
olarak da kullanilabilir. PHP pek cok veritabani ara yiizii bulunduruyor. PHP,
MySQL, MS SQL, Oracle, Informix, PostgreSQL ve digerleriyle dogrudan
caligabiliyor. Bunlar ikili say1 diizenindeki ara yiizlerden olusmaktadir ve bu
coziimler i¢in veritabaninin desteklenmedigi yerlerde ODBC destegi saglhyor.
Bir PHP kullanicis1 herhangi bir kiitiiphane i¢in ara yiiz olusturmakta zorluk ¢ekmez.
Pek cok kullanici bu yolu se¢mis, grafik rutinleri, PDF dosyalari, Flash Movie'leri,
Cybercash cetvelleri, XML, IMAP, POP ve digerleriyle ilgili modiiller bulabilmistir.
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PEAR, PHP'nin uzantist ve Add-on deposudur. Pear, Perl icin gelistirilen CPAN'e
benzemektedir. Halen baslangic asamasinda olmasina ragmen PEAR, PHP'min
kurulumuyla birlikte gelecek bir dizi PHP script'ini kullanima sunmaktadir.
# PHP bir acik kod uygulamasidir ve pek ¢ok profesyonel kullanici i¢in ¢ok sey ifade
etmektedir. Basitce aciklamaya ¢alisirsak PHP kullaniciyi, ¢alismayan uygulamalar
icin tretici firmanin keyfini beklemekten, her yil sistemini belli paralar 6deyerek
giincelleme zorunlulugundan kurtarmaktadir. Eksik yonleri neler
Hata denetimi Cold Fusion ya da ASP uygulamasindaki kadar etkili degil. ASP ile
IIS muhtemelen PHP ile IIS'den daha iyi. Ancak tamamen teknik bir altyapida PHP,

WindowsNT {izerinde, diger platformlardaki performansina ulasmakta [14].
4.5. MySQL Veri Tabam

Makine Ogrenmesi ile RSS besleme yOnetimi igin veri tabani dikkatle
hazirlanmalidir. . Veri tabani sistemi tiim verileri saglikli bir sekilde sakladig1 gibi en
az seviyede sistem kaynagi kullanilarak en fazla bilgiyi derleyebilecek bir sekilde
tasarlanmalidir. Sekil 3.2° deki MySQL veritabani yonetim sistemi alt1 milyondan
fazla sistemde yiklii bulunan c¢oklu is parcacikli (multi-threaded), ¢ok kullanicil
(multi-user), hizli ve saglam bir veritabani yonetim sistemi olmasi, RSS besleme
yonetimi sisteminde MySQL veritaban1 se¢ilmesi sistem kaynagmnin daha iyi
kullanilmasina olanak saglamaktadir [15]. MySQL veritabani1 {icretsiz bir veritabani

yonetim sistemidir ve web hosting hizmeti olarak iicretsiz sunulmaktadir.
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Sekil 4.5. MYSQL veritabani yonetim sistemi [15].

MySQL veritabani ¢oklu is pargacikli 6zelligi olan bir program i¢inde, programin
cesitli boliimleri ayni anda paralel olarak calisabilir. Cok kullanimli (Multithreading)
ozelligi programim hizin1 ve performansmi arttirir. Coklu is parcacikli 6zelligi,
MySQL veritabanma ayn1 anda birden fazla kullanicinin baglanip, sorgulama (query)
yapmasi imkanini verir. MySQL veri yonetim sistemi 113 milyon kayit (7.5 GB veri
+ 5.2 GB index) igerebilir [15]. MySQL, yiiksek performansli sorgu motoru
sayesinde yiiksek trafik web siteleri i¢in, ¢ok hizli veri eklemek yetenegi standart,

hizl1 ve tam metin arama gibi 6zel Web islevler i¢in gli¢lii destegine sahiptir.

MySQL Cluster, arizali veya kritik konumda olan veritabani kiimelerini dagitmak ve
mimari olarak kiimeleri olusturmak i¢in MySQL tarafindan iiretilmistir. Sekil 3.2°de
gosterildigi gibi MySQL veritabani iki farkl tiir tablo yapisimni desteklemektedir.
InnoDB ve Berkeley DB (BDB) islem (Transaction) tablolaridir. MyISAM, HEAP,
MERGE, ISAM ise atomik islem tablolaridir. MyISAM c¢ok hizli olmasina ragmen
Windows tabanli sunucuda c¢alisiyorsa c¢ok giivenli degildir. Bozulmasi kolay
olmasina ragmen tamir etmesi kolaydir. Fakat tamir edildiginde kayit kayiplari

olusabilmektedir. Yine MySQL ile Kayit Birlestirme (MERGE) islemi
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yapilabilmektedir. MERGE tablo tiirii, ayn1 yapiya sahip tablolarin verilerini beraber
tutan bir tablo tiiriidiir. Merge tablo tiirli, aynt yapiya sahip tablolarin verilerini
beraber tutan bir tablo tiiridiir. Genellikle birbiriyle yakindan alakali veriler tutan
tablolarin hepsine birden erigsmek i¢in kullanilir. MEMORY Tablo tiirlerinin gercek
anlamda en hizlis1 memory tiiriidiir. Fakat bu tiiriindeki tablolar RAM ' de tutuldugu
icin herhangi bir gii¢ kesintisinde bu tablolardaki biitiin veriler kaybolacaktir.
MySQL tarafindan gegici tablolar i¢in kullanilan bu tablo tiirii belirli bir boyutu
asarsa otomatik olarak MyISAM tiiriine cevriliyor. Eger smirlar1 diizgiin
belirlenmemisse sunucudaki biitiin hafizanin kullanilmasina sebep olabilirler.
FEDERATED tablo tiirii bir tablonun baska bir tablonun kopyas1 olmasini saglar. Bu
iki tabloda yapilan herhangi bir degisiklik ayn1 zamanda diger tabloya da uygulanir
[16].



20

5. RSS BESLEME YONETIM SIiSTEMIi
Bu bolimde;

e RSS kaynak adreslerini kaydedilmesi,

e Kaydedilen kaynaklardan verilerin ¢ekilmesi,

e (Cekilen veri igerisinden baglik bilgisinin ayrilmasi,

e Bagslik bilgisi igersinde bulunan ciimleden kelimelerin ¢ikarilmast,

e Gerekli temizleme ve denetimlerin uygulanmasi,

e Veri tabaninin yapisi ve ara ylizle etkilesimi,

e Ogrenmenin Gergeklesmesi i¢in veri tabanina gerekli kriterler esliginde
kaydin yapilmasi,

e Veri tabani lizerinde gerektiginde diizeltme ve optimizasyonlarin yapilmasi,

e Veri tabaninda olusturulan kiimeleme sistemi ile verilerin O&grenilmis
oriintiiye gore RSS * ten ¢ekilmesi (Diger bir deyisle siiziilmesi).

Adimmlar1 anlatilmistir. Oncelikle sistemi bir Sekil 5.1. ile pekistirmek yerinde
olacaktur.

"‘m Rss yayini yapan
_ ——| webortamiveri
f\ (== tabanlan

Anasayfa |

RSS Kaynak
Ekleme

OFrenme
modali

Srintl Gor

Sgrenilmisg Veri
Gor

Makine veri tabani

Kelime ve Rss Kaynak tablolari

Sekil 5.1. RSS belseme yonetimi sistemi yapist.
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Cesitli haber sitelerinden alinan RSS adresleri RSS kaydet Linkine Tiklanarak Veri

tabaninda saklanmaktadir. Bu ¢alismada 6rnek olarak;

e http://www.milliyet.com.tr/D/rss/rss/Rss_1.xml

e http://www.ntvmsnbc.com/id/24927681/device/rss/rss.xml
e http://rss.hurriyet.com.tr/rss.aspx?sectionld=1

e http://rss.hurriyet.com.tr/rss.aspx?sectionld=2

e http://www.milliyet.com.tr/D/rss/rss/Rss_2.xml

e http://www.milliyet.com.tr/D/rss/rss/Rss_3.xml

e http://www.milliyet.com.tr/D/rss/rss/Rss_4.xml

e http://www.milliyet.com.tr/D/rss/rss/Rss_31.xml

e http://www.milliyet.com.tr/D/rss/rss/Rss_36.xml

RSS kaynaklar1 kullanilmigtir.

<description>...... </description>
<title>............... <ftitle>
<link>......ccccce.... <ink>

XML tag’ lar1 arasindaki veriler ana sayfaya cekilmistir. Cekilen bu verilerin “link”
kismina tiklandiginda sayfa 6grenme modiiliine yonlendirilmektedir. Ogrenme
modiiliinde O6grenmenin  gergeklesmesi i¢cin  kullanilan kodlar ekler’ de
bulunmaktadir. Sistemde Rss kaynaklarin kullanilmasi hem kullaniciya kaynak
tarama safhasinda biiyiik kolaylik saglamaktadir. Yavanoglu’ nun Wesaka sisteminde
haber kategorizasyonu yapilirken sayfalara teker teker girilmek zorunda idi. Rss

beslemeler ile buna gerek kalmamistir.
5.1. Ogrenmenin Gergeklesmesi

Ogrenme modiiliinde &ncelikle basliktan gelen ciimle iceriginin parcalara ayrilmasi
gerekmektedir. Bu arada sadece baslik verisinin kullanilma sebebi ise; haberi en
dogru sekilde Ozetleyebilecek veri kiimesi oldugu i¢indir. Ayirma islemi bir

fonksiyon yazilarak halledilmistir. Bu fonksiyon gelen kelimeleri aradaki bosluklar1
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nirengi noktasi alarak kag¢ adet kelime var ise o kadar kelimeye bolmektedir ve ayni
zamanda climle igerisindeki kirlilik yaratabilecek bosluk, noktalama isaretleri,
rakamlar gibi karakterleri de temizlemektedir. Fakat PHP * de 6zel karakter yerine
gecen “ ¢ ” karakterini temizlenmesinde basarili olunmamistir. Bunun i¢in sistemde
bulunan Oriintii gér kisminda gerekli diizeltmeler yapilabilmektedir. Kelimelerin veri
tabanina kaydedilmeden once sadece noktalama ve ya diger karakterlerden degil
Tiirkge  de bulunan yapim, ¢ekim ekleri gibi eklerinde temizlenmesi gerekmektedir.
Sebebi ise sistemin herhangi bir kelimeyi kayit yaparken kayitlar1 tek bir karakteri

degisse bile farkli bir kelimeymis gibi goriip veri tabanina kayit yapmasidir.

“belge” kelimesi ile;
“belgeye” kelimesi farkli iki kelimeymis gibi davranilmaktadir.

Fakat eklerin temizlenmesi isleminde basarili olunamamistir. Yapilan arastirmada
“Zemberek” adli kelime isleme kiitiiphanesinin bu sorunu ortadan kaldirdig:
ogrenilmistir. Fakat JAVA platformunda yazilan bu kiitiiphanenin sisteme

entegrasyonu yapilamadigindan kullanilamanustir [17].

Kelimelerin ekleri ile kaydedilmesi veri tabani iizerinde fazla veri tutma gibi eksileri
oldugu goézlemlenmistir. Fakat olaya baska bir yonden bakacak olursak bazen bu
farkliliklarin kaydedilmesinin 6grenme sirasinda ¢ekilen verilerde segicilik yarattigi
gozlemlenmistir. Bu bazen olumlu etki yapsa da cofu kez olumsuz yonde
etkilemistir. Bu sorun yukarida da bahsedildigi iizere Oriintii gér modiiliinde manuel
olarak miidahale edilerek ortadan kaldirilmaya c¢aligilmistir. Ayrica kelimelerin
¢ikariminda veri tabanina kelimeyi olusturan tiim kelimeler kiiciik harf ile kayit
altina almmistir. MySql veri tabaninin kiigiik ve biliylik har ayrimi yaptigmi goz
oniinde bulundurursak kelime veri tabaninin boyutunu arttirmamak adina olumlu bir
adimdwr. PHP dilinde bulunan “strtolower” hazir fonksiyonu Tiirk¢e karakterleri
kiigiik harfe cevirirken karakter bozulmalari1 yarattigi i¢in Tiirkge karakterleri de
kiigiige ¢evirebilecek “strtolower utf8” fonksiyonu yazilmistir. Bu fonksiyon ekler

boliimiinde verilmistir.
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Ogrenme islemi gerceklesirken, yeni gelen veriler arasmnda hali hazirda veri
tabaninda bulunan bir deger var ise var olan kaydin frekans degeri bir arttirilmistir.
Boylece RSS’ den gelen biitiin veriler icersinde bulunan baglik bilgilerinin kelime
degerleri veri tabanma frekans degerleri ile kaydedilmistir. ilk kez kayit yapilan
verilerin frekans degerleri “1” kabul edilmistir. MySql veri tabani programinin
Tiirkge karakterleri kaydederken veriler bozuk goriinmesine ragmen PHP ile

kullanilmak {izere sayfaya cekildiginde karakterlerin diizglin ¢iktig1 tecriibe

edinilmistir.
Isim Tiird GECERSIZ (MULL) Varsayilan Ekst...
@ Birincil Indeks Id urigque
id int{11) Hayir <auto_increment>
birim varchar(255) Evet <GECERSIZ (MULL) =
frekans bigint{20) Evet 1
agir varchar(2) Evet <GECERSIZ (MULL)=
kumea varchar(1) Evet <GECERSIZ (MULL) =
kumeb varchar(1) Evet <GECERSIZ (MULL)=
kumec varchar(1) Evet <GECERSIZ (MULL) =
tarih varchar(255) Evet <GECERSIZ (MULL) =

Resim 5.1. Veri tabaninda bulunan “kelime” tablosunun yapis1

Isim Tiirii GECERSIZ (MULL) Varsayilan Ekst...
\ami Birindl Indeks Id unigue
§id int{11) Hayir <auto_increment >

. |rss text Evet

Resim 5.2. Veri tabaninda bulunan “Rss_kaynak” tablosunun yapis1

Veri tabanina kaydedilen veriler “Oriintli gér” sayfasina tiklandiginda liste halinde

Resim 5.3.’de de oldugu gibi



goriilebilmektedir.
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[ ] 380 adet kelime.
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Resim 5.3. Oriintii gor sayfasinda verilerin goriiniimii.

Uygun olmayan veriler “sil” komutu ile veri tabanindan silinebilirler. Veya veriler
iizerinde degisiklik yapilarak degisiklikler yapilarak frekans degeri degismeden
diizeltmeler yapilabilir. Eger diizeltme islemi yapildiginda yeni veri daha 6nceden
kayithh bir veri ile eslesiyorsa frekans degerleri toplanip tek bir veri haline
doniistiiriilmektedir. Bu bir sekilde ayni iki verinin tabloda bulundugu haller i¢inde
kullanilabilir. Yapilan sisteme de frekans degeri “1” olan veriler agirlik hesabi ve
kiimeleme islemine tabi tutulmamislardir. Sebebi ise frekans degeri 1 olan bir deger
cok nadir olarak kullanilan bir veri olabilir ver gereksiz yere agwlhk ve kiime

hesabinin degerlerini etkilemektedir

Verilerin sag tarafinda bulunan “kiime” degerleri ise verilerin 6nem derecelerini

hesaplamak i¢in kullanilan veri alanlaridir. Bu alanlar hesaplanirken;

Kiime A i¢in; frekansi 1 den biiyiik olanlar siralamasinda yiizde degeri olarak ilk

%15 © e giren kelimelerin kiime A degeri “1” olarak kaydedilmektedir.
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Kiime B i¢in; frekanst 1 den biiylik olanlar siralamasinda yiizde degeri olarak ilk

%10  a giren kelimelerin kiime b degeri “1” olarak kaydedilmektedir.

Kiime C i¢in; frekansi 1 den biiylik olanlar siralamasinda yiizde degeri olarak ilk %5

¢ e giren kelimelerin kiime C degeri “1” olarak kaydedilmektedir.

Boylelikle karsimiza 3 — Bit” den olusan bir 6nem derecesi ¢ikmaktadir.

Cizelge 5.1. Kiimeleme sistemi ile nem dereceleri listesi

Kiime A Kiime B Kiime C
Desimal degeri 7
1 1 1 ) )
Yiiksek onem
derecesi
Desimal degeri 6
1 1 0 Orta 6nem
derecesi
1 0 0 Desimal degeri 4
Az onem derecesi

Cizelge 5.1. de verilen 6rnekte onem derecelerini alabilece§i degerler verilmistir.
Onem dereceleri Kiime A’ dan Kiime C’ ye piramit seklinde gitmektedir. Kayit
sayist bu sekle etken olmadigi tecriibe edilmistir. Bu kiimeleme islemi her 6grenme
gergeklestiginde yeniden dinamik olarak yeniden hesaplanmaktadir ¢linkii verilerin
frekans degerleri haber basliklarma tiklandig: siirece degismektedir. Istenildigi
takdirde kiime sayilar1 arttirilabilmektedir. Fakat bunun i¢in veri tabaninda bulunan

veri miktarinin ¢ok biiyiik olmasi gerekmektedir.

Agirlik hesabina katilan bir diger etmen ise kelimeye rastlanma tarihidir. Bunun
onemini soyle agiklayabiliriz. Herhangi bir kelime veri tabanma kayit edildiginde ve
frekans degeri arttiginda o kelime giincel bir olay veya donemlik bir olaya ait
olabilir. Y1l basi, Bayram, Sec¢im gibi kelimeler olabilir. Fakat giinler gectikce

kelimeler frekans degerleri ne olursa olsun Onemini yitirmektedir. dogal olarak
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donemlik bir habere ait kelimenin frekansi1 yliksek degerlere ulastiginda diger frekans
degerleri yaninda uzunca bir siire yiiksek onemde goriinebilir. Iste burada giincel
olarak rastlanmayan bu verinin 6nemini diisiirebilmek i¢in kelimenin rastlanma tarihi
agirhk hesabmma katilmigtr. Buna gore agwhik hesabi asagidaki gibi

hesaplanmaktadir;

Kelime frekana

Agrlik = 7 — - - — -
= {(Frekams 1'den biyik kelimelerin frekans % Rastloma tarihiile gincel tarth fari)

Burada agirhik degeri en az “0” en fazla “1” degeri alabilmektedir. Fakat gerek
kelime sayis1 gerekse frekans sayilari alt ve {ist siir degerleri teoride birakmaktadir.
Agirlik hesabinda karsilasilabilecek olan bir engel 0’ a boliinmedir. Rastlama tarihi
ile gilincel tarih arasindaki fark ayni giin igerisinde rastlanan kelimelerin agirlik
hesabinda paydayr “0” yapacagmdan 0’ a boliinmeden dolayr hata ile
karsilagilacaktir. Ayn1 zamanda tarih farki hesabinda “1” sayisi da etkisiz eleman

olacagmdan hesaba katmanin bir anlam1 olmayacaktir.

Rastlama tarihi ve giincel tarih farki “1” ve “0” olan kelimelerin agirlik hesaplarinda

bu fark kullanilmamais ve karsilasilabilecek hesap hatalar1 engellenmistir.

Bu hesapta kelimeye rastlanilan tarih ile giincel tarih arasindaki fark agirlik degerini
asagtya cekmektedir. Buda zaman gecgtikce o kelimenin Onemini yitirmesini
saglamaktadir. Bu arada tarihi eski olan bir kelimeye yeniden rastlandiginda ise tarih
bilgisi de giincellenerek kelimenin tekrar 6nem derecesi kazanmasi saglanmaktadir.
Burada ki amag¢ 6grenmenin insan zihninde gergeklesen 6grenmeye yakin olmasmi

saglanmaktir.
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Halerler

Ot e Kamryon 3 tankere garpr 3 o, | yarak
BURSA-Babkesr karayohmda anza vapan bos tanker ve cna vardmm iz duran
2 tankere qakil ikl kamyon carpt. Kazada 3 tankerin siractsg Sldu, k...

5= E-mail this P
Yasak agkta danci Ghim
Haber Kaynagma Git..

KIRIKKALE de amcassm offumn st atesle varalanan eviive 1 qocuk
babas: Beytullah Afwbag da tedavi gondifa bastanede 6lda. Olayda, Tarkan
A
B E-rmail this a1 A

Haber Kaynagma Git.,

SAKARYA da karavan sl aden firman silablarks basan 7 Jag, firma sahs
Ergin B 11 ethiszr hale getirdiicten sonra rorla senet mzalatp kasada b, .

B Emaitthis [ scorwe B |

Resim 5.4. Ogrenme islemi gergeklestikten sonra haberlerin listelenmesi

Resim 5.3. ¢ de goriildiigl gibi en yiiksek oncelige sahip olan kelimelerin bulundugu
haberler 6grenilmis veri sayfasi altinda goriilebilmektedir. Yaklagik 250 adet haber
baslig1 ana sayfa da listelenmektedir, 6grenilmis veri ile haberler siiziildiiglinde bu
say1r 60 ila 90 arasinda degismektedir. Yeni c¢ekilen veriler icersinde &grenilmis
veriler aranmakta ve oncelik sirasma gore yeni haberler listelenmektedir. Onem
derecesi esit olan veriler oldugunda oncelik agirlik degeri fazla olana verilmektedir.
Kiimeler olusturulurken verilen yiizde degerleri degistirilerek kiimeye dahil
edilebilecek kelime sayist arttirilip azaltilabilir. Bu oran iizerinde oynama yapmak

bize daha hassas bir 6grenme veya daha genel bir 6grenme sunabilmektedir.
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6. SONUC

Ogrenmenin gerceklesmesi icin daha once verilen RSS linklerine 20 Giin boyunca,

500 Ogrenme islemi ve 1036 adet kelime kayd1 yapilmistir. Bu islem;

e Intel Centrino Duo 2 P8600 2.4 Ghz
e 3 GB Ram

e 320 Gb Hdd

e Internet Explorer 8 Web tarayici

e PHP 5 versiyonu

e MySQL istemci siiriimii: 5.0.51a

e Apache Server

e MySql Front veri taban1 yonetim sistemi

Donanim ve yazilim bilesenleri ile gergeklestirilmistir. Ogrenme islemi oriintii gor
sayfasinda her defasinda yaklagik 2 Saniye slirmektedir. 380 adet Ogrenme
gergeklestigine gore 2 x 380 = 760 saniye, bu da yaklasik 13 Dakika siirmiistiir. Tabi
ki 13 dakika blok bir zaman dilimi degil, 2’ ser saniyelik pargalar halinde siirmiistiir.
Ogrenme sayis1 arttikca da bu siire dogal olarak artacaktir. 250 adet haber basligmnin
yukarida verilen degerler ile siiziilmesinden 66 adet baslik kullanicinin haber okuma
aligkanlhigma gore listelenmistir. Buda verilerin yaklasik % 73 ¢ iiniin siiziildiiglini
gostermektedir. Bu islem sonucunda kullaniciya haber okurken istedigi haberi

bulmakta zaman tasarrufu saglamaktadir.

Sistemin diger benzer sistemlerden farki; siniflandirma yapmak amaci ile degil bu
smiflandirmay1 kullanarak kullaniciya en uygun verilerin kullaniciya sunulmasidir.
Sistem sonugta bir degerlendirme yapmak yerine kiimelenen verileri kullanarak yeni

gelen verileri siizme islemi yapmaktadir.

Sonug olarak RSS kaynaklardan alman veriler ile egitilen bir sistemin bir kullaniciya
saglayabilecegi yararlar goriilmiistir. Kullaniciyr fazla bilgi sayfalarindan
kurtarmakta ve zaman kazandirmaktadir. Sistem sadece haber kaynaklarimin

yonetiminde degil e-ticaret, e-6grenme, reklamcilik gibi alanlarda da kullanilabilir.
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Bundan sonraki c¢aligmalar i¢in kelime koklerinin saglikli bir sekilde bulunmasi
biiyiikk yarar saglayacaktir. Hatta kelimelerin kokleri bulunduktan sonra 6grenme
verisine koklerin alabilecegi eklerde dahil edilebilirse isabet oranmin artmasi
garantilenecektir. Dil siniflandirmas1 ¢alismalari ile birlikte ¢caligilarak farkli sonuglar

elde edilmesi mumkiindiir.
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Ek-1. Ana sayfa‘da Rss bagliklarinin ¢ekilmesi

<?php
$k=0;

$sorgudizim="select * from rss_kaynak";

$dizimsonuc=mysql_query($sorgudizim) or die("Rss kaynak bulunmamakta veya

erigilemiyor.");

while ($oku=mysql fetch array($dizimsonuc))

{
$sayfa=Soku["rss"];

$rss_id=$oku[0];
$kaynak = file get contents($sayfa);

$desc = '#<description>(.*?)</description>#si',

$desc2 = "#<title>(.*?)</title>#si';

$desc3 = #<link>(.*?)</link>#si";
preg_match_all($desc,$kaynak,$ddesc);
preg_match_all($desc2,$kaynak,$ddesc2);
preg_match_all($desc3,$kaynak,$ddesc3);
$ddesc = $ddesc[1];

$ddesc2 = $ddesc2[1];

$ddesc3 = $ddesc3[1];
$news_total=count($ddesc);
$k=$news_total + $k;

$i=2;

while($i <= $news_total){

//$k++;
$katar=html entity decode($ddesc2[$i]);

echo
n<br>

<br>";
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Ek-1(Devam). Ana sayfa‘da Rss bagliklarmin ¢ekilmesi

echo "<a href="learn.php?katar=$katar&rss_id=$rss_id">$katar</a><br>";//bashk

echo "<a href=§ddesc3[$i] target=_blank >Haber Kaynagina Git...</a><br>";
//habere git

echo html_entity decode("".$ddesc[$i]."<br>"); // haber 6zeti

echo
" <br>

<br>";

$it+;
}

}
echo $k." adet haber alind1..";

r
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Ek-2. Ogrenme isleminde verilerin optimizasyonu i¢in kullanilan “k_sil”
fonksiyonu

function k_sil($malzeme)

nmowmwmwuennm H‘?H "

$o_kel=array(".",",",":",";", """ """

H,Hl",”*",VV+V','|<",">","$'|,H_"’"/H’"(",H)",HOH’H1H’Hz"’"3"’H4",”5",H6H’H7H,H8","9","");
foreach ($o kel as $kar) {

$malzeme= str_replace($kar, ", $malzeme);

}

return($malzeme);

}

function sayi_sil($number)

{

$n_kel=array();

foreach ($n_kel as $str)
{

$number=str_replace($str, ", Snumber);

}

return($malzeme);

}
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Ek-3. Strtolover utf8 fonksiyonu

function strtolower utf8($string)

{

$COI’1V€I't to:array( H Hb" H n ”Q", Hd" H n Hf! ugn’ Hg” Hh” " H’ n H’ "J”, Hk" Hl"

Moot o n_n n Ao e non n " n Mo nen n LI LI T T T T 1 R [ T R 1 I [ [t [ B T B S T I T A
m, n, o p s q s S t , U, Vi, Wi, X, y , Z,a, a,
uﬁn’ uﬁn’ nan uﬁn’ " u’ "Q", nan nen nén uen’ "1", "1", nfl\u’ uln "6" nﬁn’ "6", "é", "6",

nxmnonesn o n_n H "nonono o nAan H snonsnon H H6H n_n H non_nn H nznon "nongn o nonen

QOQQ’ u’u y B H’ ’e7)I<737I/I7H7

(S | R | | | U e | D 1 B | ey | B | DR | B | e 1) H n H " ”(1)" H non.n H nn nn non_nn

(O)
' "
K°, "1, ‘M, Haoanapaca X, o, I o, b, bI,
b

nononn H nn H)

> 9
$convert_from = array("A", "B", "C", "C", "D", "E", "F", "G", "G", "H", "[", "I", "J",
"K", "L", "M", "N", "0", "O", "P", "Q", "R", "S", "S", "T", "U", "U","V", "W", "X",
iz, MAT AR WA MAN AN WA BN MO, v W W v v v oo,
"rr, UL, UE", MEN, K, U3, AN, A, UK, T, "M, "HY, "O", M, P, "C, T,
yrotot X e, g, L, e, b, "b", "9, "Ko", "A");
return str_replace($convert from, $convert to, $string);

}



Ek-4. Ogrenme islemi gerceklestirilen kod satirlar:

<?php

$katar=§ GET]["katar"];

$rss id=$ GET["rss id"];
$kelime=explode(" ",$katar);

$kelime sayisi = count($kelime);

for ($d=0 ; $d <= $kelime sayisi ; $d++)
{

$kelime kontrol= $kelime[$d];

$kelime kontrol=k sil($kelime kontrol);
$kelime kontrol= strtolower utf8($kelime kontrol);
if ($kelime kontrol!="")

{

$varmi=mysql query("select * from kelime where
birim='$kelime_kontrol™,$baglanti);

$k=0;

while ($oku2=mysql fetch array($varmi))
{

if ($oku2["birim"]==8$kelime kontrol)

{

$kelime kontrol=trim($kelime kontrol);
$tarih=date("d.m.Y");

mysql_query("update kelime set frekans= frekans + 1, tarih = 'Starih' where
birim='$kelime kontrol™,$baglanti);

$k=1;

}

if ($k==0)
{
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$kelime kontrol= strtolower utf8($kelime kontrol);

Ek-4(Devam). Ogrenme islemi gerceklestirilen kod satirlar:

$kelime kontrol=trim($kelime kontrol);

$minkarakter=mb_strlen($kelime kontrol);

if ($minkarakter > 2 and $minkarakter!=NULL )

{

$kelime kontrol=stripslashes($kelime kontrol);

$tarih=date("d.m.Y");

$tamam=mysql query("insert into kelime (birim, rss_id,
('Skelime_kontrol', '$rss_id', '$tarih')",$baglanti);

if ($tamam)

{

echo "Kaydedilen kelime: ".$kelime kontrol."<br>";

}

}

else

N N N i

tarih)
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EKk-5. Iki tarih arasindaki giin sayisin1 hesaplayan fonksiyon kod satirlar

function fark bul(S$tarih1,$tarih2,$ayrac) {

/* 1ki tarih arasindaki giin farkini bulur */
list($g1,%a1,8y1) = explode($ayrac,$tarihl);
list($g2,%a2,8y2) = explode($ayrac,$tarih2);

$t1 timestamp = mktime('0','0",'0',$al,$g1,3y1);
$t2 timestamp = mktime('0','0','0',$a2,$g2,3y2);
if ($t1_timestamp > $t2 timestamp)

{

$result = ($t1_timestamp - $t2 timestamp) / 86400;

}

else if ($t2_timestamp > $t1_timestamp)

{

$result = ($t2_timestamp - $t1_timestamp) / 86400;

}

return $Sresult;

}
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Ek-6. Oriintii Gor sayfasinda verilerin agirliklandirma, kiimeleme ve frekanslarinin
hesaplandig1 kod satirlar

$sayi=mysql_query("SELECT * FROM kelime");

$count=mysql num_rows($sayi);

$sayi2=mysql query("SELECT * FROM kelime where frekans <2");
$count2=mysql num rows($sayi2);

$count3=$count - $Scount2;

$yuzdeon=number format($count3*0.15,0);

$yuzdeon on=number format($Scount3*0.1,0);

$yuzdeon on_on=number format($count3*0.05,0);

$i=1;

$sorgu2=mysql query("select Id from kelime order by agir desc, birim asc");
while ($sonuc2=mysql fetch array($sorgu2))

{

// yiizde 15 1 gerisini 0 yapma

if ($1<$yuzdeon)

{

$degistir_id=$sonuc2['1d"];

mysql_query("update kelime set kumea='1" where Id="$degistir id'");

}

else

{

$degistir_id=$sonuc2['ld"];

mysql_query("update kelime set kumea='0" where Id="$degistir id' "); }
// yiizde 10 1 gerisini 0 yapma

if ($1<$yuzdeon_on)

{

$degistir idk=8$sonuc2['ld"];



mysql_query("update kelime set kumeb='1' where Id='$degistir idk'");

Ek-6(Devam). Oriintii Gor sayfasinda verilerin agirliklandirma, kiimeleme ve
frekanslarinin hesaplandigi kod satirlar1

else

{

$degistir idk=$sonuc2['ld"];

mysql_query("update kelime set kumeb='0' where Id='$Sdegistir idk' ");
// yiizde 5 1 gerisini 0 yapma

if ($1<$yuzdeon_on_on)

{

$degistir idm=8$sonuc2['ld'];

mysql_query("update kelime set kumec='1' where Id='$degistir _idm'");

}

else

{

$degistir_idm=8sonuc2['ld'];

mysql_query("update kelime set kumec='0" where Id='$degistir _idm' ");
$it++;

h

echo $count." adet kelime.";

$i=0;

//agirliklar1 veri tabanina yaz

$q2 = mysql _query("SELECT SUM(frekans) AS frekanstoplam FROM kelime
where frekans > 1");

while ($f oku2=mysql fetch array($q2))
{
$tfrekans=$f oku2["frekanstoplam"];

b
$q3=mysql query("select * from kelime");
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while ($res=mysql fetch array($q3))
{

Ek-6(Devam). Oriintii Gor sayfasinda verilerin agirliklandirma, kiimeleme ve
frekanslarinin hesaplandigi kod satirlar1

$id=$res["1d"];
$frekans=Sres["frekans"];

if ($tfrekans!=0) {

//Agirliklara tarihi' de kat basla
$bugun=date("d.m.Y");

$gun_farki= fark bul($res["tarih"], $bugun,'.");
if ($gun_farki==0)

{

$agir=$frekans/$tfrekans;

h

if ($gun_farki==1)

{

$agir=$frekans/$tfrekans;

}

if ($gun_farki> 1)

{

$agir=$frekans/ ($tfrekans * $gun_farki);
}

//Agrrliklara tarihi' de kat son
$agir=number format($agir, 6, ",", ".");
}

else

{

$agir=0;

}
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mysql query("update kelime set agir="$agir' where 1d="$id' and frekans > 1",
$baglanti) or die ("agirliklar giincellenemedi");

$it+;

Ek-6(Devam). Oriintii Gor sayfasinda verilerin agirliklandirma, kiimeleme ve
frekanslarinin hesaplandigi kod satirlar1

}

$sorgu="select * from kelime order by agir desc, birim asc";
$sonuc=mysql query($sorgu) or die("Veri Yok!");

while ($oku=mysql fetch array($sonuc))

{

echo "<tr>";

echo "<td bgcolor="#C(C9966' valign="middle"™

<form name ='forml 'enctype="multipart/form-data' action="process.php'
method="post' >

<input name="yenibirim' type="text' value='$Soku[1]' size="20' maxlength="255">
<input name="id_duzelt' type="hidden' value='$oku[0]">

<input type='submit' name='button' id="button' value="Diizelt™> </form> </td>";
echo "<td bgcolor="#CC9966' align='center' valign="middle™>$oku[2]</td>";

echo "<td bgcolor="#CC9966' align='center><a
href="process.php?id=$oku[0]&islem=sil"><img src="images/file delete.png'
width="32" height="32"></a></td>";

echo "<td bgcolor=#CC9966' align='center' valign="middle"™>";

$q = mysql_query("SELECT agir FROM kelime where id="$oku[0]" ");
while ($f oku=mysql fetch array($q))

{

if ($f oku["agir"]!=NULL)

{

echo $f oku["agir"];

}

else
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{
echo 0;

}

Ek-6(Devam). Oriintii Gor sayfasinda verilerin agirliklandirma, kiimeleme ve
frekanslarinin hesaplandigi kod satirlari

}

echo "</td>";

echo "<td bgcolor=#CC9966' align='center' valign="middle">";
echo $oku["kumea"];

echo "</td>";

echo "<td bgcolor=#CC9966' align='center' valign="middle">";
echo $oku["kumeb"];

echo "</td>";

echo "<td bgcolor=#CC9966' align='center' valign="middle">";
echo $oku["kumec"];

echo "</td>";

echo "<td bgcolor=#CC9966' align='center' valign="middle">";
echo $oku["tarih"];

echo "</td>";

echo "</tr>";

}
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Ek-7. Ogrenilmis veri iizerinde silme ve diizeltme islemi yapan process.php dosyasi
kod satirlar1

<?

if ($ _GET["islem"]=='sil")
{

$id sil=$ GET["id"];

mysql query("delete from kelime where 1d=$id_sil") or die ("Kayt
Silinemedi<br>");

7><br>Liitfen Bekleyin...<br>

<img src="images/loading.gif" width="16" height="16" border="0"><?
}

if (isset($_POST["yenibirim"]) )

{

$id_degistir=$ POST["id duzelt"];

/lecho $id_degistir;
$yeni_birim=strtolower utf8($ POST["yenibirim"]);

$varmi=mysql query("select * from kelime where birim='$yeni_birim'"',$baglanti);
$k=0;

while ($oku2=mysql fetch array($varmi))

{

if ($oku2["birim"]==8$yeni_birim)

{

mysql_query("update kelime set frekans= frekans + 1 where
birim='$yeni_birim",$baglanti);

mysql query("delete from kelime where Id=$id_degistir") or die ("Kayit
Silinemedi<br>");

$k=1;
}
}
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if ($k==0)

Ek-7(Devam). Ogrenilmis veri iizerinde silme ve diizeltme islemi yapan process.php
dosyast kod satirlar

{

$yeni_birim=trim($yeni_birim);

mysql_query("UPDATE kelime SET birim='$yeni_birim' WHERE Id='$id_degistir'
") or die ("Kayait diizeltilemedi<br>");

}

7><br>Liitfen Bekleyin...<br>

<img src="images/loading.gif" width="16" height="16" border="0">

<?}?>
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Ek-8. Ogrenilmis veriyi kullanarak kullanictya sunan sayfa (kume.php) kod satirlart

<?

$k=0;

$t=0;

$sorgudizim="select * from rss_kaynak";

$dizimsonuc=mysql query($sorgudizim) or die("Rss kaynak bulunmamakta veya
erigilemiyor.");

while ($oku=mysql fetch array($dizimsonuc))
{

$sayfa=Soku["rss"];

$rss_id=$oku[0];

$kaynak = file get contents($sayfa) or die ("kaynaga erisilemedi");
$desc = '#<description>(.*?)</description>#si',
$desc2 = "#<title>(.*?)</title>#si';

$desc3 = #<link>(.*?)</link>#si";
preg_match_all($desc,$kaynak,$ddesc);
preg_match_all($desc2,$kaynak,$ddesc2);
preg_match_all($desc3,$kaynak,$ddesc3);
$ddesc = $ddesc[1];

$ddesc2 = $ddesc2[1];

$ddesc3 = $ddesc3[1];
$news_total=count($ddesc);

$t=$news_total + $t;

$i=2;

while($i <= $news_total)

{

$gor=0;
$katar=html entity decode($ddesc2[$i]);
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// kelimeler arantyor

Ek-8(Devam). Ogrenilmis veri ile sunulan sayfa (kume.php) kod satirlari

$sorgu=mysql query("select * from kelime order by agir desc",$baglanti);
while ($sonuc=mysql fetch array($sorgu))
{

if ($sonuc["agir"] '= NULL )

{

$onem=$sonuc["birim"];

if (strstr($katar,$onem))

{ Sgort+; }

//kelimeler arantyor

h

b

if ($gor !=0)

{

$k++;

echo
"<br> <br>";

echo $katar."<br>";

echo "<a href=§ddesc3[$i] target=_blank >Haber Kaynagina Git...</a><br>";
//habere git

echo html_entity decode("".$ddesc[$i]."<br>"); // haber 6zeti

echo
"<br> <br>";

}
$it+;
}
}

echo $t." adet haberden ".$k." tanesi alind1"; >




Ek-9. Rss kaynaklarin veri tabanina kaydedilmesi i¢in kullanilan kod satilar1

$adres=$ POST["rss"];

$adres=trim($adres);

if ($adres=="")

{

header("location:rss_ekle.php");

}

$sorgu="insert into rss_kaynak (rss) values ('$adres')";

mysql query($sorgu,$baglanti) or die("<BR>Can't add record...");
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Ek-10. Ana sayfa’ da alinan haber sayis1

17:4€ Fenerbahce Kazm'in sézlesmesini feshetti

Haber Kavnagma Git...

- Fenerbahce Kuliibii, futbolcusu Colin Kazm'm stizlesmesini

. 4 karsitikh olarak feshetti. San-lactverth kutitp, hiicum ovuncusu
) Kazm Kazm'm séizlesm. ..

7 B4 E-rmail this [ BOOKMARK EA 1 + |

1747 Ingiltere'de rekor vergi artis

Haber Kaynagma Git. ..

Ingiltere” de katma deger vergisinde (KDV) simdive kadarki en viiksek arti
vasandi. Ulkede yiizde 17.5 olan KDV viizde 20°ve cikanldi Gida, cocuk...
B E-mail this [u® BoOKrMARK BT 20+ |

Haber Kavnagma Git...

237 adet haber alndi .
Gazi Universitesi Biligim Enstitiisi
Bilgisayar EQitimi Anabilim Dal
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Ek-11. Ogrenilmis veri ile alinan haber sayis1

18:12 Isadamma ciplak fotografh santaj
Haber Kavnagma Git.
SAKARYA da karavan imal eden firmaw silahlarla basan 7 kisi, firma sahibi
Ergiin B vi etkdsiz hale getirdikten sonra zorla senet imzalatp kasada b
B E-mail this | EOOKMARK BT 0 + |

18:09 Yasak askta ikinci Slim
Haber Kaynagma Git.

KIRIKKALE de amcasmmn oglunun achi atesle varalanan evli ve 1 cocuk
babasi Beytullah Agiwbas da tedavi gordiigi hastanede &ldii. Olayda, Tarkan
.

[ E-rrail this [w® EOOKMARK EA 0 + |

17:49 Besiktas'a vergi cezast

Haber Kaynagma Git. ..

Besiktas Futbol Yatwmlan Sanavi ve Ticaret A.S, sirkete teblig edilen rapora
davamlarale, 2005-2007 hesap dénemleri icin KDV yoniinden vapdan in. ..
B E-mail this [w® BOOKMARK BT S0+ |

257 adet haberden 57 tanesi alinch
Gazi Universitesi Biligim Enstitiisii
Bilgisayar EQitimi Anabilim Dal
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