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OZET

YARGITAY ICTIHAT BIRLESTIRME KARAR DESTEK SISTEMi

GUNES, Ali
Yiiksek Lisans, Elektrik ve Bilgisayar Anabilim Dali
Tez Damismani: Yrd. Dog. Dr. Engin DEMIR

Ocak-2016, 85 sayfa

Yargitay Ictihat Birlestirme kararlari ilk derece mahkemelerindeki davalarda
baglayict olmasi sebebi ile onem arz etmektedir. Igtihatlar arasindaki olasi
uyumsuzluk sorunlari Yargitay Igtihatlari Birlestirme Genel Kurulu tarafindan
birlestirme karar1 ile giderilmektedir. Calismada bilisim metodolojileri ile
Yargitay’in igtihat ¢ikartma birimlerine ve igtihat birlestirme kuruluna karar destek

sistemi gelistirilmesi amaglanmustir.

Ac¢ik metin formatindaki ictihat dokiimanlari, veri isleme siireclerinden
gecilerek kelime kiimesi hale getirilmistir. Kelime kiimeleri vektorel olarak ifade
edilmis ve arasindaki benzerlikler degisik uzaklik olgiitleri ile ¢ikartilmistir. Elde
edilen benzerlikler ile kiimeleme (K-ortalama), konu cikartimi (GDT) ve c¢izge
metodolojileri (maksimal klik) kullanilarak ictihat havuzu igerisinde birbirine benzer
olan igtihat gruplart cikartilmistir. Birlestirme kararlar1 igerisindeki dokiimanlarin

birbirine ¢ok benzer oldugu tespit edilmistir.



Calisma sonucunda K-ortalama kiimeleme yontemi ile ¢ikan kiimelerdeki
dokiimanlarin benzerlik incelemesinde ve GDT kullanilarak konu bazli benzerlik
incelemesinde, igtihat havuzundan birlestirme kararlarinin yiiksek basarimli olarak
bulunamayacag1 gdzlemlenmistir. Ictihat havuzundaki dokiimanlarmn agirlikli ikili
benzerlik ¢izgesinde hesaplanan maksimal kliklerin birlestirme kararlarini igerdigi ve
benzer ya da ilgili dokiimanlar1 grupladigi sonucuna ulasilmistir. Sonuglar alan

uzmanlari tarafindan dogrulanmaistir.

Anahtar Kelimeler: Ictihat birlestirme kararlari, metin isleme, kiimeleme,

gizli Dirichlect tahsisi, maksimal klik, benzerlik aramasi, konu bazli benzerlik

Xi



ABSTRACT

DECISION SUPPORT SYSTEM FOR THE UNIFICATION OF LEGAL
PRECEDENTS BY THE SUPREME COURT

GUNES, Ali
Master, Department of Electrical and Computer
Thessis Supervisor: Asst. Prof. Dr. Engin, DEMIR

January —2016, 85 page

Unification of legal precedents by the supreme court are important because
these precedents are binding for all courts. Probable inconsistencies of legal
precedents are resolved by the supreme court unification committee via a unification.
In this study, the goal is to develop a decision support system using information
technologies for the supreme court’s sections that define new precedents and

supreme court unification committee.

Legal predents documents that are in plain text format are processed to extract
bag-of-words. Bag-of-words are represented as vectors and their similarities scores
are computed using different distance measures. Using the similarity scores
computed clustering (k-means), topic extraction (LDA), and graph algorithms
(maximal clique) are utilized to determine the groups of similar precedents. It’s noted

that precedents are very similar pairwise within the available unifications.

Xii



According the experimental results, it’s shown that clusters discovered by the
k-means algorithms and topic groupings achieved by topic-based similarity using
LDA algorithm cannot fully cover the existing unifications. Maximal cliques in the
similarity graph of precedents fully cover the existing unifications as well as some
cliques also includes additional similar or related documents in the groupings. The

results are justifies by the domain experts.

Keywords: unification of legal precedents, text processing,, clustering,, Latent

Drichlet Allocation, maksimal clique, similarity search, topic-based similarity
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BIiRINCi BOLUM

GIRIS

Toplumsal diizenin ve refahin saglanabilmesi i¢in yargmin saglkli ve
zamaninda yiriitiilebilmesi 6nem arz etmektedir.  Yargi stirecindeki cesitli

davalarda kararlar madde ve manevi birgok yaptirim getirebilmektedir.

Yargilama siireclerinde karar verici hakim, dava dosyasinda bulunan unsurlarin
hangi kanuna uygun ise degerlendirmesini yapmaktadir. Ancak hayatin olagan akisi
geregi bazi davalara konu unsurlar kanun igerisinde agik¢a belirtilmemistir. Bu
konularda ise yiiksek mahkemelerin konuya iliskin verdigi ictihat olarak
isimlendirilen kararlar baglayici olmaktadir. Ictihatlar yargiglar tarafindan yargilama
stirecinde degerlendirilmek durumundadir. Ayni konudaki emsal nitelikte olan
kararlar ise dava konusu ve muhteviyatina gore hiikiimleri degisiklik
gosterebilmektedir. Bu tutarsizliklar engellemek igin avukat, yargic ya da vatandagin
bagvurusu  dogrultusunda ilgili yiiksek kurullar talebe konu igtihatlari
birlestirebilmektedir. Ornegin avukatlarin basvurusu iizerine Yargitay Ictihatlari
Birlestirme Hukuk Genel Kurulu tarafindan 2014/1 Karar sayili karari ile 2012 ile
2013 yilinda yayimlanan 30 adet igtihat birlestirilmistir. Bu kararlarin ortak konusu
ilk derece mahkemelerince verilen ihtiyati tedbir taleplerinin reddi veya bu taleplerin
kabulii halinde, itiraz lizerine verilen kararlara karsi temyiz yolunun kapali olup

olmadig1 hususundadir.

Calismamizda ictihat benzerliklerin hesaplanmasi ve birlestirmeye konu
olabilecek gruplarin belirlenmesi hedeflenmistir. Bu hedef dogrultusunda birinci
yontem, mevcut igtihatlar igerisinde bir analiz yaparak birbirine benzer olan igtihatlar

gruplandiginda, birlestirilmesi muhtemel igtihatlarin karar vericiye Onerilmesidir.



Ikinci yontem, verilen bir igtihada gore diger igtihatlarm benzerlik siralamasi
cikartildiginda, en benzer ilk 30 igtihadin karar vericiye Onerilmesidir. Bu sayede
ictihat yazimi asamasinda c¢eligkili kararlarin olusmasini engellemek amagli bir

kontrol yapilmasi miimkiin olacaktir.

Calisma sonucunda bulunan benzerliklerin ve gruplarin dogrulugu, Yargitay
Ictihatlar1 Birlestirme Genel Kurulu tarafindan verilen birlestirme kararlar ile

karsilastirilarak test edilmistir.

Yayinlanmis birlestirme kararlarinin bulunan gruplardan her hangi biri ile
eslesip  eslesmedigi, ilgili  birlestirme  kararlarint  kapsama  yiizdeleri
degerlendirilmistir. Bulunan gruplarin yayimlanmis birlestirme kararlarindan farklh
sayida igtihat igerdigi gozlemlendiginden sonuglarin dogrulanmasi igin alan

uzmanlarinin goriisiine sunulmus ve alan uzmani goriisleri degerlendirilmistir.

Calisma genel olarak giris bolimi dahil bes kisimdan olusmaktadir.
Calismanin  devaminda ikinci kistmda Yargitay Ictihatlarinin  Birlestirilmesi,
dokiimanlarm iligkilerinin belirlenmesi, yakinlik hesaplanmasi yontemleri ile ilgili
literatiir 6zeti sunulmustur. Ugiincii kisimda ise kullanilan materyaller ve ydéntemler
aciklanmistir. Dordiincii kisitmda deneysel calismalar ve sonuglart yer almaktadir.

Besinci kisimda ise sonuglar, 6neriler ve karsilasilan problemler 6zetlenmistir.



IKINCi BOLUM

LITERATUR OZETi

Ulkemizde hukuk devleti ilkesi anayasal gerekliliktir. Yasalarm tiim
vatandaglara objektif, esit ve zamaninda uygulanmasi uluslararasi diizeyde de onem
arz etmektedir. Yargilama siireclerinde iliskin karar destek sistemi olusturulmasinda
yapay zeka uygulamalarmin kullanildigi goériilmektedir. Bu konuda uluslararasi
diizeyde konferanslar yapilmaktadir (International Conference on Artificial
Intelligence & Law, 2015). Uzman sistemler araciligi ile hukuki metinlerin
siiflandirilmasinda objektif, tutarli ve esit olarak yapilabilmesi i¢in yontemler
arastirilmaktadir. Bunun yaninda yargilama siirecleri ile ilgili is akist ¢ikarma, kural
olusturma, hukuki alanda bilgi akis teknikleri, hukuk metinlerinin siniflandirilmasi
gibi konularda g¢alismalar yapilmaktadir (Popple, 1995). Ancak bunun yaninda
ozellikle iilkemizde bu konuda fazla ¢alisma yapilmamis oldugu gozlemlenmistir.
Calismamizda Yargitay igtihatlarinin ¢ikartilmasina ve birlestirme kararlarinin

alinmasina destek olacak algoritma ve yaklasimlar irdelenecektir.
2.1 Hukuki Cahismalar

Tirk hukuk sisteminde igtihatlarin birlestirilmesi konusunda mevzuat geregi
avukat, ilk derece mahkemesi hakimi, Cumhuriyet savcist veya vatandas tarafindan
yapilan basvuru ile ya da Igtihatlar1 Birlestirme Genel Kurulunun resen karar ile
birlestirme ¢alismas1 yapilmaktadir (Coskun, 2001). Yargitay ilk derece
mahkemelerinin kararini denetlerken kendi hata ya da eksiklerini de gidermekte ve
hukukun tlkedeki her vatandasa esit sekilde uygulanmasini saglamaktadir. Hukuk
kararlarinin uyumunun saglanmasi ve herkese esit uygulanmasi T.C. Anayasasinin

esitlik ilkesi geregidir (Coskun, 2001). Bu sebeple ictihatlar arasindaki uyum

3



Yargitay’m 6nemli gorevleri arasindadir. Is yogunlugu ve is béliimlerinin neticesinde
birgok hukuk ve ceza dairesi tesekkiil etmistir. Birden ¢ok daire olmasi sebebi ile de
zaman zaman kararlar arasinda uyum ve ahenk sorunu olmasi muhtemeldir. Bu olast
uyum sorunlarinin diizenlenmesi 2797 sayili Yargitay Kanunu 45. maddesince
belirlenmistir. Bu konuda ilgili igtihatlar1 Birlestirme Genel Kurulu tarafindan
basvurular degerlendirmekte ve gerekli gordiigli durumlarda birlestirme karari

vermektedir.
2.2 Teknik Cahismalar

Ac¢ik metin olarak bulunan igtihat dokiimanlarinin islenmesi, k-ortalama
kiimeleme yontemi ile kiimelerin ¢ikartilmasi, Gizli Dirichlect Tahsisi (GDT) ile
hukuki dokiimanlarin konulara ayrilmast ve hukuki dokiimanlar arasinda
benzerliklerin degisik benzerlik Olciileri ile c¢ikartilmast konusunda asagidaki

calismalar bulunmaktadir.
2.2.1 Acik Metin Isleme

Agik metin formundaki verilerin yakinliklarinin ve iliskilerinin ¢ikartilmasinda
genel yaklasgim olarak metin igerisindeki kelimelerin frekanslarinin, diger
dokiimanlardaki ge¢me oranlarnin, kelimelerin ayni dokiiman igerisinde gegme

oranlari kullanilmaktadir (Ozdemir, 2015).

Dokiiman igerisindeki kelimelerin  eklerden arindirilarak  (stemming)
teklestirme yapilmistir. Bu islemlerde (i) kelimenin belli uzunluktaki karakterlerinin
alinmasi, (ii) kelimelerin igindeki harflerin gegme sikligina dayali ve (iii) diizenli
ifadeler ile kural olusturarak ayni kokenli kelimelerin bulunmasi gibi yontemler
kullanilmaktadir (Can, et al., 2008). Bu kurallarin olusturulmasinda dile 6zgii 6nden
eklemeli, sondan eklemeli gibi yapinin bilinmesi 6nem arz etmektedir. Dokiimanlar
arasindaki benzerliklerin = ¢ikartilmasinda kelimelerin  frekanslar1 O6nem arz
etmektedir. Burada yine hemen her dokiimanda gegen ve geneli ifade eden kelimeler
dokiimanlarin benzerlik hesaplamalarin1 etkilemektedir. Bu kelimeler genel
kelimeler (dokiiman igerisinde anlam ifade etmeyen kelimelerdir, 6rnegin ve, ile
gibi.) ve istatistiki genel kelimeler( dokiimanlarda bulunma orani ¢ok yiiksek olan
kelimelerdir, 6rnegin dava, davaci, igtihat gibi) olarak gruplanabilmektedir. Bu genel

kelimelerin filtrelenmesinde so6zliik kullanimi ya da dokiiman havuzunda kelimelerin
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ge¢me frekansina gore siralandiginda belli oranin {izerindeki kelimeleri genel kelime
kabul etmek yaklagimlar1 kullanilmaktadir (Pilavcilar, 2007). Calismada agik metin

olarak bulunan ictihat dokiimanlar i¢erisindeki genel kelimeler ¢ikartilmistir.

Dokiiman igerindeki kelimelerin frekansi hesaplandiktan sonra degisik uzaklik
fonksiyonlar1 kullaniimakta, dokiiman benzerlikleri 1-uzaklik olarak tanimlanmis ve
0 ile 1 arasinda degerlendirilmistir (Chen, Li, Ma, & Vitanyi, 2004) (Ozekes, 2003).

Dokiimanlarin karsilastirilmasi ve benzerligi konusunda genellikle tf-idf ve
kosiniis benzerligi kullanilmaktadir (Landauer, Foltz, & Laham, 1998). Bu sebeple
dokiiman havuzundaki her bir ictihattaki kelimelerin tf-idf degerleri ¢ikartilarak
kosiniis, Jaccard, Chebyshev, Manhattan ve 0©klid Olgiileri ile dokiimanlarin

benzerlikleri hesaplanmistir.

Dogan dil isleme metotlar1 kullanilarak dokiimanlarin icerdigi nesnelerin
(6rnegin kiy1 seridi) belirlenmesi, anlamsal ¢oziimleme yapilarak benzer/esanlaml
kelimelerin eslestirilmesi (6rnegin bilaikmal, ikmalen) dokiimanlarin benzerliklerini
daha dogru modellemesi ongoriilmektedir (Moens, Boiy, Palau, & Reed, 2007)
(Mastropaolo, Pallante, & Radicioni, 2013). Hali hazirda olusturulmus Tirkce
Hukuk ontolojisi bulunmadigindan dogal dil isleme yontemleri ¢alismaya dahil

edilmemis, ileriki ¢aligmalara birakilmgtir.
2.2.2 Hukuki Dokiimanlarin Benzerlikleri ve Gruplanmasi

Benzer dokiimanlarin gruplanmasi i¢in bilgi getirimi yontemlerinden biri olan
kiimeleme yaklagimlar1 siklikla kullanilmaktadir. Kiimeleme yontemlerinden k-
ortalama (k-means) gerek kolayligi, artimli olarak modellenmesi nedeniyle en
popiiler yontemlerden biridir. Isik ve Camurcu’nun calismasinda degisik haber
kaynaklarindaki belgelerin kiimelemesinde k-ortalama yontemini kullanilmistir.
Dokiimanlar tf-idf hesaplar1 ve kosiniis benzerlik fonksiyonu ile ¢ikartilmistir. Bu
calisma ile k-ortalama ile dokiimanlarin basarili olarak kiimelenebildigi sonucuna
ulasmiglardir  (Isik & Camurcu, 2010). Ozellikle Tiirkge veri igeren dokiimanlarin
gruplanmasi konusunda denetimsiz kiimeleme ve denetimli metin siniflandirma
konularinda ¢aligmalar bulunmaktadir. Kiimelemelerin yapilmasi akabinde sonradan

dokiiman havuzuna dahil olacak dokiimanin hangi kiimeye girecegi, kiimelerin



merkezi terimlerinin bulunmasi ¢alismalarinin bulundugu goriilmistiir (Altingévde,
Ozcan, Ocalan, Can, & Ulusoy, 2007).

Kelimelerin  dokiimanlar igerisindeki frekanslar1 lizerine  gelistirilen
yaklagimlarin yaninda, bilgi ¢ikarim metodu olan Gizli Dirichlect Tahsisi (GDT) ile
dokiiman havuzundaki konular ¢ikartilmaktadir. GDT’de her bir dokiimanin bir veya
daha fazla konudan olustugu 6ngoriiliir. GDT nin temel ¢alisma mantigin kelimelerin
ait oldugu konu gruplarmin ¢ikartimi1 ve benzerlik iliskisi ¢ikartilirken ayni konu
igerinde olup olmamasi mantig1 giidiilmektedir. (Blei, Ng, & Jordan, 2003). Kumar
ve Raghuveer yaptigi ¢alismada, Hindistan’daki hukuk karar metinleri tizerinde GDT
algoritmasi ile konular ¢ikartilmakta ve bu konularla dokiiman havuzundaki her bir
dokiimanin kosiniis benzerligi ¢ikarilmaktadir. Konu benzerligine dayali yaklasimda
hukuki dokiimanlarin basarili bir sekilde gruplandigi gosterilmistir (Kumar &
Raghuveer, 2012).

Dokiiman benzerlikleri matrisinde benzer alt gruplarin ¢ikartilmasi igin Kklik
bulma yontemleri kullanilmaktadir (Stix, 2004). Calismada dokiimanlarin
benzerlikleri kullanilarak agirlikli dokiiman benzerlik ¢izgesi olusturulmustur. Cizge
icerisinden belli bir esik degeri tizerindeki benzerlik iligkileri korunarak maksimal

Klikler hesaplanmustir.



UCUNCU BOLUM

MATERYAL VE YONTEM

Herkese acgik olarak internet ortamindan HTML formatinda temin edilen
Yargitay karar ve ictihat birlestirme kararlar1 kullanilarak var olan igtihatlar arasinda
benzerlik olup olmadigi incelenecektir. Eger benzerlik varsa hukuki g¢ekismelere
muhal vermemek adina birlestirme karari ¢ikartmaya yardimci olacak karar destek
sistemini gelistirmek igin verilerin veri madenciligi yontemlerinde kullanilan
adimlarla; siniflama, kiimeleme, c¢izge yontem ve metodolojileri ile gruplarin
cikartilmasi yolu izlenecektir. ikinci amaci igin bir igtihat ¢ikartilirken yazilan igtihat
ile onceden cikartilan ictihatlar ile yakinliginin olup olmadiginin tespiti {izerine

calisilmigtir.
3.1 Veri Seti Yapisi ve Ozellikleri

Calisma i¢in incelenecek yliksek yargi ictihatlart ve birlestirme kararlari
internet ortamina agik olan Yargitay Bagkanligi internet sayfasindaki mevzuat
bankasindan HTML formatinda temin edilmistir. (Yargitay Emsal Karar Arama,
2015). Yapilan incelemede bazi igtihat ve birlestirme kararlarinin internet ortaminda
sunulmadigi eksik oldugu gozlemlenmistir. Kullanilan igtihatlardan eksik olanlar
Devlet Arsivleri Genel Midirliigi’nden temin edilmistir. Toplamda incelenecek
13611 adet igtihat mevcut hale gelmistir. Basarim Olgiitii belirlemede kullanilan
IBK’lar igin ise 5 farkli birlestirme karar1 temin edilmistir. Tiim yarg1 kararlarinin
anonimlestiriimemesi ve internet ortamina agilmamasindan dolayr daha fazla
birlestirme karari temin edilememistir. Bu birlestirme kararlar1 degisik say1 ve
konularda igtihatlar igermektedir. Bu igtihat birlestirme kararlarina ¢aligmada 4, 5, 6,

7, 8 referans numaralar1 verilmistir.



Tablo 3.1: incelenen ictihat Birlestirme Kararlar1.

IBK No | Yargitay iBK Bilgileri

4 2010/1 Esas ve 2012/1 Karar
1994/5 Esas ve 1997/2 Karar
1996/5 Esas ve 1997/3 Karar
2003/1 Esas ve 2004/1 Karar
2005/1 Esas ve 2007/1 Karar

0 (N (o wn

Tabloda goriilecegi iizere incelenecek IBK’lar1 1997 ve 2010 arasinda ¢ikmis
oldugu, birlestirme igleminin bir iki senelik bir degerlendirme sonucunda oldugu
gbzlemlenmistir. Boylece ictihat metinlerinin hepsini igeren bir dokiiman havuzu

olusturulmustur.
3.2 Veri Yapisi

Ictihatlar incelendiginde asagidaki maddelerin  agik veri bulundugu

gbzlemlenmistir.
+ i¢tihadin ilgili oldugu kanun maddeleri,
» I¢tihadin ¢ikartildig1 esas ve Karar bilgisi,
s I¢tihadi ¢ikartildig: konu basliklari, kavram,
» I¢tihadin sonug bilgisi (ONAMA, BOZMA, DUZELTILEREK ONAMA...),
« Karar veren ilk derece mahkemesi,
» Tk derece mahkemesi dosya esas ve karar bilgisi,
* Taraflar (Gizlenmis),

* Olayin Ozeti.
3.3 Veri Dosyalar1 islemleri ve Veritabam Yapisi

Calismamizda kullandigimiz veriler HTML formatindaki ham verilerdir.
HTML formatindaki veri igerisinden HTML etiketleri, anlamsiz karakterler diizenli
ifadeler ile bulunarak temizlenmis ve igtihat igerisindeki diiz yazi formatinda metin

veri elde edilmistir.



3.4 Veri Madenciligi

Veri madenciligi veri tabani teknolojisi, istatistik, yapay zeka (Artificial
intelligence), makine &grenimi (Machine learning), orlinti tamimlama (Pattem
recognition) ve veri gorsellestirmesi (Data visualization) gibi pek ¢ok teknik alan
arasinda koprii gorevi goren ¢ok disiplinli bir alandir. Veri madenciligi astronomi,
biyoloji, finans, pazarlama, sigorta, tip, hukuk gibi bir¢ok alanda uygulanmaktadir.
(Ozekes, 2003).

3.4.1 Veri Madenciligi Siirecleri

Veri Madenciliginde genel olarak asagidaki siire¢ler uygulanir (Veri
Madenciligi, 2013).

1.Veri temizleme

2.Veri biitlinlestirme

3.Veri indirgeme

4 Veri dontistiirme

5.Veri madenciligi algoritmasini uygulama
6.Sonuglar1 sunum ve degerlendirme

Veri tabaninda yer alan tutarsiz ve hatali verilere giirtiltii denir. Calismada
Yargitay internet sitesinden alinan HTML formatindaki veriler icerisinde HTML
etiketleri, klavyede bulunmayan karakterler bulunabilmektedir. Analizin saglikli ve
tutarli ¢ikmasi agisindan verilerin temizlenmesi onem arz etmektedir. Genel
kelimelerin varligi yine dokiimanlar arasinda zayif iliski yaratacagindan
algoritmalarin diginda tutulmustur. Yukaridaki yontemler kullanilarak degisik
kaynaklardan elde edilen ictihat metinleri temizlenmis ve iliskisel veri tabaninda,
dosya sisteminde saklanmistir. Akabinde asagidaki siire¢lerde izahati olacak sekilde
siiflandirma, kiimeleme, konu 6zeti ¢ikarma gibi yontemler uygulanarak deneyler

ve caligmalar yapilmstir.



3.4.2 Veri Madenciligi Yontemleri

Veri madenciligi hususunda genel olarak tahmin edici ve tanimlayict olmak
tizere iki farkli grup bulunmaktadir. Bu gruplar ise Smiflama ve Regresyon,
Kiimeleme ve Birliktelik Kurallaridir. Siniflama modelleri tahmin edici, kiimeleme

ve birliktelik kurallar1 modelleri tanimlayict modellerdir (Ozdemir, 2015).
3.4.2.1 Simiflama

Mevcut verilerden ve gruplardan hareket ederek gelecekteki gelen verilerin
hangi grupta oldugunun tahmin edilmesinde faydalanilan ve veri madenciligi

teknikleri icerisinde en yaygin kullanima metodolojilerdir (Akpinar, 2000).
3.4.2.2 Kiimeleme

Kiimeleme, verilerin kendi aralarindaki benzerlikleri g6z Oniine alinarak
gruplandirilmast islemidir. Smiflandirmadan en O6nemli farki grup sayisinin ve
ozelliklerinin onceden bilinmemesidir. Temel olarak n sayida diigiim igeren D
havuzu k adet gruba ayirma islemidir. Temel mantiginda k adet her kiimedeki
diigiimler birbirine yakinken, diger kiimelerdeki diiglimlere ise uzak olmasidir.
Calismada  yaygin  kullanilan  kiimeleme  algoritmalarindan  K-ortalama
kullanilacaktir. Algoritmadaki k degeri i¢in literatiire girmis ortalama kistaslar

kullanilmistir.

Genel olarak baslica kiimeleme yontemleri su sekilde siniflandirilabilir (Han &
Kamber, 2006):

1 - B6lme yontemleri (Partitioning methods)

2 - Hiyerarsik yontemler (Hierarchical methods)

3 - Yogunluk tabanli yontemler (Density-based methods)
4 - Izgara tabanli yontemler (Grid-based methods)

5 - Model tabanli yontemler (Model-based methods)
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3.4.2.3 Birliktelik Kurallar:

Birliktelik kurallar1 birlikte gerceklesen olaylar inceleyerek olaylar arasindaki
iligkileri bulmak i¢in kullanilmaktadirlar. Birliktelik kurallarinin kullanildig1 en tipik
ornek market sepeti uygulamasidir. Bu islem, miisterilerin yaptiklar1 aligverislerdeki
tirlinler arasindaki birliktelikleri bularak miisterilerin satin alma aliskanliklarini

analiz eder (Ozekes, 2003).
3.4.2.4 Bilgi Cikarinm Metodolojisi (Information Retrieval)

Bilgi ¢ikariminda kullanilan Boolean model ve Vektér model olmak tizere iki
model mevcuttur. Boolean modelde dokiiman havuzundaki kelimelerin hepsinin tekil
bulundugu dizi ile dokiiman karsilagtirilir. Eger listede karsilastirilan kelime
dokiimanda varsa 1 yoksa 0 degeri alir. Olusan vektor ise incelenen dokiimana ait
vektordiir. 1ki dokiimanin yakmligi ya da diger bir ifade ile uzakligi vektdrlerin
degisik algoritmalarla yakinligi ile bulunmaktadir. Vektor modeli ise genel kelimeler
¢ikarildiktan sonra her bir dokiimana ait kelimelerden olusan listedir. Bu kelimelerin
Tf-idf degerleri ile olusan vektor ise yine incelenen dokiimana ait vektordiir. Bu
yontem ile iki dokiimanin yakinlig1 ortak kelimelerin Tf-idf degerlerinden olusan

vektorlerin degisik benzerlik algoritmalari ile hesaplanir (Ozdemir, 2015).
3.5 Caliymada Kullamlan Veri Madenciligi Programlari

Veri madenciligi algoritmalarin1 standartlara uygun, tcretsiz dagitimi olan ve
uygulama gelistirme asamasinda JAVA dilini kullanmamizdan dolay1 yakinliklarin
cikartilmasinda WEKA araci jart kullanilmistir (Weka 3: Data Mining Software in
Java, 2015). Kimeleme yontemi olarak K-ortalama’in c¢alistirilmasinda veri
madenciligi i¢in tasarlanmig ve hazir kiitiiphaneleri bulunan RapidMiner Studio
kullanilmistir. Haricen ¢alismanin farkli c¢alismalarda temel alinabilmesi,
uygulanabilmesi ve verilerin gozlemlenebilmesi i¢in GPL lisansh iiriinlerle proje
gerceklestirilmistir.  GDT algoritmasin1  ¢alistirilmasinda  6zellikle GDT igin
tasarlanmis olan TopicModellingTool kullanilmistir (Topic Modelling Tool, 2015).

3.6 Calismada Kullamlan Arag, Gerec ve Ortam ve Versiyonlari

Platform bagimsizligi sebebi ile JAVA ara yiiz ile gelistirim yapilmistir.
Projede gelistirme ortami olarak, Eclipse 3.4.1 ide kullanilmis, java i¢in jrel.8.0_31
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versiyonu kullanilmustir. iliskilerin saklanmasi, kliklerin hesaplanmasi igin Oracle 11

versiyonu kullanilmstir.

Verilerin temizligi i¢in Eclipse ortaminda java ile kod gelistirilmis diizenli
ifadeler kullanilmustir. Igtihatlar arasi yakinliklar icin ise weka.jar kiitiiphanesindeki
fonksiyonlardan faydalanilmigtir. Kiimeleme yontemlerinde RapidMiner Studio
igerisinde Process Documents from Files nesnesi, akabinde K-ortalama tiiriinde
Clustering nesnesi kullamilmistir. Dokiimanlar igerindeki genel kelimelerin
¢ikartilmasi i¢in RapidMiner igerindeki Tokenize nesnesi Kkullanmilmistir. GDT

algoritmasi i¢in TopicModellingTool kullanilmistir (Topic Modelling Tool, 2015).

Cikartilan yakinliklar arasindan Maksimal kliklerin bulunmasi i¢in PL/SQL

scriptleri hazirlanmis ve sonuglar ¢ikartilmistir.

Proje boyunca kullanilan Makine 6zellikleri; i5 islemcili 4G hafizali yeni nesil
makinedir. igtihat metinlerin toplanmas1 ve bilgisayar ortamina aktarilmasi igin 15
giinliik siire harcanmustir. Ictihat metinlerinin metin veri haline ¢evrilmesi, icindeki
anlamsiz verilerin ve etiketlerin temizlenmesi 1 saatlik zaman almistir. Verilerin

metin olarak boyutu 100 Mb yer kaplamistir.

Dokiiman havuzuna alinan metin verilerin Tf-idf degerlerini ¢ikartilmasi, 5
farkli algoritmik kriterde yakinliklarin hesaplanmasi ve iligkisel veri tabaninda
saklanmas1 12-13 giin islem siiresi almistir. iliskilerin degerleri double veri olarak

tutulmus olup 185 milyon iliski i¢in toplamda 22 GB yer kaplamistir.

Iliskiler arasindan Kliklerin ¢ikartilmas1 igin 7-8 giinliik islem siiresi

harcanmustir.
K-ortalama ile kiimeleme i¢in bir giinliik islem siiresi harcanmuistir.

GDT algoritmasi igin yaklasik bir giinliik islem siiresi harcanmustir.
3.7.1 Kullamlan Yakinhk Fonksiyonlari, Algoritma ve Yaklasimlar

Calismamizda veri madenciligi fonksiyonlari igcin WEKA, Rapid Miner Studio
ve TopicModellingTool iizerindeki metotlar kullanilmistir (Albayrak, 2015).
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3.7.1.1 Kosiniis Benzerlik

Iki vektdr arasindaki Kosiniis acisinin degerine gére, vektorlerin yakinlig
hesaplanir. Sekil 3.1 de goriilecegi iizere Kosiniis acis1 ne kadar bir birine yakinsa, 0
dereceye yaklasmis ise 1 veya -1 degerine yakinlasacak, vektorler ne kadar bir birine
diklesir hale gelirse yani 90 dereceye yaklasirsa da benzerlikleri 0 degerine
yakinlagacaktir. Burada temel matematiksel formiilasyon ile iki vektoriin carpiminin,
iki vektoriin toplamlarinin ¢arpimina orant Kosiniis benzerligini vermektedir
(Machine Learning :: Cosine Similarity for Vector Space Models, 2015). Bu sekilde

java ile gelistirme yapilmistir.

V1

cos(x) V2

>

Sekil 3.1 Kosiniis Benzerlik Matematiksel Sematigi.

V1, V2 vektor olmak lizere;

CosSim(V1,V2)=(V1+V2)/|V1].|V2|

Denklem 3.1 Kosiniis Benzerlik (Ozdemir, 2015)
3.7.1.2 OKlid (Euclidean) Benzerlik

Temel olarak matematikteki Oklid uzakligia dayanan algoritmadir. N boyutlu
uzayda, iki vektor arasindaki yakinlik, vektordeki her bir boyutun farklarinin
karesinin toplamlarmin karekokii Oklid mesafesini vermektedir. Bu fonksiyon igin

calismada weka kiitiiphanesindeki fonksiyon kullanilmistir.

Vi={x1,x2,...xn}, V2= {yl,y2,...yn} olan iki vektorii olmak iizere, bu iki

vektOr arasindaki mesafe,

Euclidean(V1,V2) = /(x1 —y1)2 + -+ (xn — yn)?2

Denklem 3.2 OKklid Benzerlik
13



3.7.1.3 Manhattan Benzerlik

Ismini caddelerin dikey olarak kesistigi Manhattan sehrinden almistir. Dikey
olarak kesisen bir ¢izge iki nokta arasindaki uzaklik, noktalar arasindaki her bir yatay

ve dikey kenarlarin toplamina esittir felsefesine dayanmaktadir.

B

Sekil 3.2 Manhattan Yakinlik Cizgesi.

A ve B noktalart ince ¢izgili li¢ yolda da ayn1 mesafe alinmaktadir. Bu sebeple
boyut sayisina gore boyutlar arasi fark toplami1 Manhattan yakinligin1 vermektedir.

Bu fonksiyon i¢in ¢alismada weka kiitiiphanesindeki fonksiyon kullanilmistir.
V1=(x1,x2...xn), V2=(y1,y2...yn) vektorleri olmak iizere,
ManhtSim(V1,V2)=1 |xn — yn|
Denklem 3.3 Manhattan Benzerlik

3.7.1.4 Chebyshev Benzerlik

Genel olarak bir veya daha fazla boyutlu iki vektor arasindaki, bir noktalar

arasindaki en biiyiik fark olarak adlandirilir.

V1 = (x1,x2,..xn), V2=(yl,y2,...yn) vektorler, p: 1 den ne kadar bir say1

olsun,
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Chebysim (V1,V2) = max (xp-yp)

Denklem 3.4 Chebyshev Benzerlik

Calismamizda iki i¢tihat arasindaki yakinlik i¢in, ortak kelimelerden olusan Tf-
idf’1i vektorler kullanilmistir. Vektor icerisindeki her bir kelime i¢in bir Tf-idf degeri
olacak, kiyaslanan ictihada ait vektorde de ayn1 kelimeye ait Tf-idf degeri olacak ve
farklar1 hesaplanacaktir. Bu farklardan en biiyiigii ise bize Chebyshev yakinligi
vermis olacaktir. Bu fonksiyon i¢in calismada weka kiitiiphanesindeki fonksiyon

kullanilmistir.
3.7.1.5 Jaccard Benzerlik (Yakinhk)

Paul Jaccard tarafindan tanimi ilk defa yapilmis olan iki veri kiimesi arasindaki
yakinlik i¢in yaygin kullanilan bir yontemdir. Temel mantig1 iki kiime arasindaki,
kiimelerin kesisiminin kiimelerin birlesimine oranidir. Bu fonksiyonun kullanimi i¢in

Java ortaminda gelistirme yapilmistir.
V1 = (x1,x2,...xn), V2=(y1,y2,...yn) vektorler olsun,
JacSim(V1,V2)=s(VINV2)/s(VIUV2)
Denklem 3.5 Jaccard Benzerlik

3.7.2 Cizge (Graph)

Diigiim olarak adlandirilan noktalar ve bu noktalar1 bir birine baglayan
ayritlar igeren ¢izgeye denir. Diiglimler arasindaki iliskinin tek tarafli ya da iki tarafli
olmast ¢izgenin tipini degistirmektedir. Diigiimler arasi iligkilere gore ¢izgeler yonlii
ve yoOnsiiz olarak ikiye ayrilmaktadir. Teze konu incelememizde igtihat havuzunda
bulunan her bir dokiiman bir diiglim ve degisik ol¢iitlerde benzerlik iliskileri ayritlar

mevcuttur.
3.7.2.1 Klik

Bir ¢izge icerisindeki her bir eleman1 bir birine bagh alt ¢izgeye klik denir
(Regneri, 2007). Sekil 3.3 te goriilecegi lizere 1,2,3 elemanlarina sahip bir ¢izge
goriilmektedir. Bu ¢izge igerisinde {1,2},{1,3},{2,3} olmak {izere klikler

igermektedir.

15



Sekil 3.3 Klik Semasi.

3.7.2.2 Maksimal Klik

Maksimal Klik, bagka bir klik tarafindan tiim kapsanmayan, baska bir kligin
alt kiimesi olmayan her bir klige maksimal klik denir (Bron & Kerbosch, 1973).
Maksimal klik problemi tizerinde durulan ve giindemini yitirmeyen kombinasyonlu
bir optimizasyon konusudur (Stix, 2004). Maksimal klik problemi genelde teorik
olarak iizerinde durulan bir problemdir. Bir ¢izgede genelde ¢ok fazla maksimal klik
cikacagindan normalde hesaplanmasi ile ugrasilmaz. Bunu hesaplanmanin makul bir
hafiza, islemci ve zaman gereksinimi vardir. Sekil 3.4 de goriilecegi iizere
{1,2,3,4,5,6} elemanlarindan olusan bir ¢izgede kirmizi ile isaretlenmis maksimal
klik i¢ermektedir. Kirmizi ile isaretli olan klik farkli bir klik tarafindan

kapsanmamaktadir. Ancak kendisi iki elemanl klikler igcermektedir.

Sekil 3.4 Maksimal Klik Semas.
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Sekil 3.4 de goriilecegi lizere ¢izge, 6 adet diigiime (vertex), bu diiglimler
arasinda ise 7 adet ayrita (edge) sahiptir. Cizgedeki klikleri bulmak istendiginde
kriter olarak diglimsayisi >2 icin bir adet klik goriilecektir. Bu klikteki tim
diigtimler birbiri ile iliski icerisindedir. Diger diiglimler arasindaki iliskilerde 3

diigiim igeren bir alt ¢izge bulunamamustir.

Sekil 3.5: Coklu Maksimal Klik Cizge

Sekil 3.5’te goriilecegi ilizere cizge, 6 adet diigiime (Vertex), bu diiglimler
arasinda ise 8 adet baga sahiptir. Cizgedeki klikleri bulmak istedigimizde kriter
olarak diigiim sayisi>2 i¢in iki adet klik goriilecektir. Bu kliklerdeki tim diigiimler
birbiri ile iligki icerisindedir. Diger diiglimler arasindaki iligkilerde 3 diigiim igeren
bir alt ¢izge bulunamamuistir. Kirmiz1 ile isaretli olan klik de 1, 2, 3 nolu diigiimler,
yesil ile isaretli olan klik de 2, 4, 6 diiglimleri bulunmaktadir. 2 nolu diigiim hem
birinci klikte hem ikinci klikte bulunmaktadir. Bu maksimal klik tanimina aykirilik

teskil etmemektedir.
Sekildeki klikler, C1={1, 2, 3}, C2={2, 4, 6} dir.

Dokiiman havuzundaki tiim iligkilerin analiz edilmesi ile maksimal klikler
bulunmasinin yaninda, bir igtihat dokiimaninin iligkili oldugu dokiimanlar arasinda

da maksimal klik bulunabilmektedir.

17



3.7.2.3 Bron Kerboch Algoritmasi

Yonsiiz iliskilere sahip ¢izgeler i¢erisindeki Maksimal Kliklerin bulunmasi igin
gelistirilmig bir algoritmadir. Temel mantig1 6z¢agrisimli(rekiirsif) arastirma agaglari
mantigina dayanir. Islem Maliyeti en kotii ihtimalle O(3™/3), en iyi maliyette O(n?)
dir (Listing All Maximal Cliques in Large Sparse Real-World Graphs, 2011).
Algoritma 1973 alman bilim adamlar1 Joep Kerbosch and Coen Bron tarafindan

gelistirilmistir (Bron & Kerbosch, 1973).

Bu algoritma yaninda Tomita, Maxdegree, hybrid, degen maksimal klik

cikarma algoritmalari mevcuttur.
3.7.3 Diizenli ifadeler

Genel olarak bazi 6zel karakterler yardimiyla 6zel metin islemleri yapmaya,
metin desenleri iizerinde islem yapmaya yarayan tekniktir. ilk olarak 1950’lerde
Amerikal1 bilim adami Stephan Kleene tarafindan belli bir diizenle matematiksel

notasyonda literatiire kazandirilmistir (Regular Expression, 2015).

Diizenli ifadeleri kullanma sebebimiz; incelenecek metinlerden birinin
icerisinde yagmur kelimesinin varligi sorgulaniyor olsun. Ancak bilinecegi lizere
kullanic1 aligkanliklart sonucu sehven bu kelime bazen yagmur olarak da
yazilabilmektedir. Bu sebeple hem yagmur hem de yagmur kelimelerini aramamiz
gerekecek, buda ikili bir maliyet olusturacaktir. Islem zamanini arttiracaktir. Bu
sebeple ya [gg]mur seklindeki bir diizenli ifade ile tek seferde kelime aranir.
Calismamizda HTML taglarim1 metin igerisinden ¢ikartmak i¢in kullandigimiz

diizenli ifadeler agsagidadir.
[13 \\<.*?> 13
Denklem 3.6 HTML Karakter Temizleme Diizenli ifadesi

3.7.4 Tf-idf
Bir dokiiman havuzunda, bir dokiiman i¢in bir kelimenin ifade ettigi sayisal bir
istatistiktir. Term frequency (Terim frekansi) su sekilde agiklanabilir. Elimizde

bilisimle alakali dokiimanlar olsun. Bizden “kriminal adli bilisim” ile alakali olan

dokiimanlar1 istenirse ilk olarak bu iki kelimeyi igeren dokiimanlar1 segeriz. Ancak
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elimde halen bir¢ok dokiiman kalirsa ikinci bir filtrasyon uygulamamiz gerekecek.
Buda elimizde kalan her bir dokiiman igerisinde bu kelimelerin ka¢ defa gectigini
hesaplamaliyiz. Buna da terim frekansi diyoruz. Terim agirliginin ilk hali Luhn
varsayimi olarak Hans Peter Luhn (1957)’ye dayanmaktadir (Luhn, 1957 ). Bir
terimin dokiimandaki agirlig1 ise terim frekansi ile orantilidir. Calismamizin biiyiik
boliimiinde her bir i¢tihat dokiimaninin digerleri ile arasindaki yakinlik ya da uzaklik
dokiimanlar icerindeki kelimelerin Tf-idf degerleri ve bunlardan olusan dokiiman

vektorleri ile hesaplanmistir.
D: Dokiiman havuzu,
td: t kelimesinin d dokiimaninda tekrarlanma sayisi,

jd: d dokiimaninda en ¢ok gecgen j kelimesinin tekrarlanma sayisi olmak

lizere;
tf(t,d): td/jd

Denklem 3.7 TF Hesaplama Formiilii

Inverse document frequency (Ters belge frekansi) ise bir dokiiman igerisindeki
bir kelimenin, dokiiman havuzunda yer aldigi dokiiman sayisi ile tiim dokiiman
sayisinin logaritmik oranidir. Yani bir kelimde dokiiman havuzu igerisinde ne kadar

az dokiiman igerisinde geciyorsa ayirt edici 6zelligi o kadar kuvvetlidir.
D: Dokiiman havuzu,
dt: t kelimesinin gectigi dokiiman sayisi olmak iizere;
idf(t,D) = log(D/dt)
Denklem 3.8 Idf Hesaplama Formiilii

3.7.5 K-ortalama Kiimeleme

Bu yontemde n elemanli D dokiiman havuzunda k adet kiimeleme yapilirken,
rastgele k adet diiglim secilir ve merkez kabul edilir. Dokiiman havuzundaki diger
elemanlar k adet kiimenin merkezine yakinliklarina gore yerlestirilir. Her bir
yerlesimden sonra kiimelerin merkez noktalari yeniden hesaplanir. Bu islem

dokiiman havuzunda eleman kalmayincaya kadar devam eder. Bu islem icin
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adim(iterasyon) sayist disaridan belirlenmektedir. Calismamizda dokiiman

havuzundaki ictihatlarin kiimelemesi bu yontem ile yapilmistir.
3.7.6 GDT Bilgi Cikarimi Modeli

GDT, bir metin havuzundan olas1 bilgi ¢ikarimi, bilgi modelleri ¢ikartima,
tiretimi olarak tanimlanabilir (Blei, Ng, & Jordan, 2003). Genel olarak Bayesian
modelidir. Yaklagimda genel Bayesian modelinin yaninda kullanilan parametrelerin
kestirimi i¢in harici algoritma gelistirilmistir. Dokiimanlardaki konularin ¢ikariminda
temel olarak Tf-idf degerleri tizerinde gelistirim yapildig1 goriilmiistiir. Her bir
dokiimandaki kelimelerin Tf-idf degerlerinden ibaret vektorler olusturulmaktadir. Bu
yontem ile arastirma yapilmasinin sebebi ayni1 ya da benzer konudaki dokiimanlarin

bir araya gelebilecegi ihtimalidir.
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DORDUNCU BOLUM

DENEYLER VE SONUCLAR

Bu boliimde bir tist boliimde izahati bulunan algoritmalar ile ilgili caligmalar
sunulacaktir. Caligmalar sonucunda elde edilen yakinliklarin genel dagilimlari,
birlestirme kararlarinin en az, ortalama ve en fazla yakinliklar1 ¢ikartimi, birlestirme
karar igerisindeki her bir ictihadin birbiri ile en yakin igtihatlar siralamasinda kaginci

sirada oldugu ¢ikartilacaktir.

K-ortalama kiimeleme yontemi ile olusan kiimeler ve drnek secilen IBK’n1
icerip icermedigi, GDT modeli ile konularin ¢ikartimi ve yine diger yontemlerde
oldugu gibi 6rnek IBK’n1 igerip icermedigi, GDT ile ¢ikan konularda IBK igindeki
dokiimanlarin birbirine yakinliklari, Maksimal klik metodolojisi ile kapali klikler
cikartilacak ve ornek secilen IBK’lar1 igerip igermedigi ve yakinlik parametrelerine

gore siralamalar ¢ikartilacaktir.
4.1 Deneyler ve Uygulamalari

Yapilan kiimeleme deneylerinde, Kiimeleme Analizinin en kritik konusu
kiime sayisina karar vermektir. Aragtirmacinin kiime sayisina karar vermede
Oznelligi minimize etmesi gerekmektedir. Ancak giinimiizde yayinlanan birgok
makalede bu konuda kesin bulunmus sonuglar yoktur. Ilk 6nerilen, en ¢ok bilinen ve
Onerilen esitlik,

K = (n/2)'/? (Everitt, 1974)

Denklem 4.1 Kiimelemede K parametresi Hesaplama Formiilii
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bigiminde hesaplanmaktadir. Burada k kiime sayisi, n birim sayisim
gostermektedir (Atbas & Celile, 2008). Kiime sayisinin belirlenmesi konusu
arastirmamiz disinda tutulmustur.

K-ortalama algoritmas: kullanilarak igtihatlar algoritmaya tabi tutulmustur.
Algoritma RapidMiner Studio araci igerisinde hazir bulunan kiitiiphaneler
maharetiyle kullanilmigtir. Dosya sisteminde bulunan igtihat metinleri arag
icerisindeki Process Documents From Files nesnene giris olarak tanimlanmistir. K-
ortalama kiimeleme i¢in ara¢ igerindeki K-ortalama Cluster nesnesi Process nesnesi
devamina ilistirilmistir. ilgili ictihatlarin metinleri iizerinde veri temizligi icin
Tokenize nesnesi aktarma olarak kullanilmistir. Process Documents From Files
nesnesinde; exract text only secenegi, encoding olarak system degeri (UTF-8), add
meta data segenekleri isaretlenmistir. Clustering nesnesi igin ise degisik manuel
denemeler yapilarak k degeri icin 80 secenegi, benzerlik fonksiyonu olarak

cosineSimilarity segenegi, iterasyon igin ise 100 segilmistir.

Z| Process Documents from File

text directories fé Edit List (1...

inp

i

np Clustering BT
wor ___  exa D (] exa clu
S — @) o) [v] extract text only
8 il (6]

D use file extension as type

encoding SYSTEM b

Sekil 4.1 K-ortalama Kiimeleme RapidMiner Studio Araci Tasarim Semasi.

Dokiiman havuzu igerisindeki diiz yaz1 formatindaki her bir igtihat metni genel
kelimelerden (stopwords) arindirilarak igerisindeki kelimelerin Tf-idf degerleri
hesaplanmigtir. Bu sayede her bir igtihattin vektorel olarak kelimeleri ve Tf-idf
degerleri elde edilmistir. Hukuki kelimelerin bazen geneli bazen ozeli ifade

edebilecegi ornekleri sebebi ile hukuki genel kelimeler kisith tutulmustur.

Weka (Weka 3: Data Mining Software in Java, 2015) aracinin weka.core.*
paketi igerinde bulunan benzerlik (Similarity-Distance) fonksiyonlari ile igtihatlar
arasindaki yakimliklar hesaplanmis, incelenmek iizere iliskisel veritabaninda
saklanmistir. Calismada kullanilan benzerlik fonksiyonlar1 kosiniis Benzerlik,

Jaccard Benzerlik, Oklid Benzerlik, Chebyshev Benzerlik ve Manhattan Benzerliktir.
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Birden fazla yakinlik Olgilitinde kiyaslama ve arastirma yapilmast degisik

parametrelerle yakinlik yoklamasi yapilmak istenmesidir.

Dokiimanlarin yakinliginin hesaplanmasinda vektérel model kullanilmistir. Bu
sebeple yakinligi hesaplanacak iki dokiimanin vektorlestirilmesi gerekmektedir. Bu
sebeple yakinligr hesaplanacak iki dokiimanin ortak kelimeleri ¢ikartilmistir. Bu
ortak kelimelerden olusan dizinin her bir dokiiman i¢in Tf-idf degerleri ile birer
vektor olusturulmustur. Bu vektorler ise yakinliga tabi tutularak iki dokiiman
arasindaki yakinliklar degisik algoritmalarla hesaplanmistir. Caligmadaki Jaccard

yakinlik ise Boolean modeldedir.

Kosiniis Benzerlik igin igtihatlar icerisindeki ortak kelimelerin Tf-idf
degerlerinden olusan vektorler kullanilmis, Jaccard Benzerlik igin igtihatlar igerisine
gecen kelimeler kullanilmis, yakimliklar ¢ikartilmistir. Oklid Benzerlik, Manhattan
Benzerlik ve Chebyshev Benzerlik i¢in igtihatlar igerisindeki ortak kelimelerin yine
Tf-idf degerlerini igeren vektorler ile weka araci jari kullanilmistir. Yaklagik 93

milyon iliski yonsiiz olarak ¢ikartilmistir.

13611 ictihattin, Kartezyen iliskisi i¢in n? dir. Bu sekilde kartezyen matrisi
hesaplanmustir.
Y onsiiz iliski:
Chebysim (Va,Vb)=Chebysim (Vb,Va)

Denklem 4.2a Benzerlik Yonsiiz iliski

Ornek:

A ictihattt ile B ictihadinin Chebyshev benzerligi ile yakinligi 0.21 ise, B
ictihadinin A igtihadina Chebyshev benzerligi ile yakinligi 0.21 tiir.

ChebySim(10133,166)=ChebySim(166,10133)=0.21

Denklem 4.2b Benzerlik Yonsiiz iliski
Hedeflenen birinci amag i¢in, dokiiman havuzu igerisindeki birlestirme karari
Obeklerinin ¢ikartimi arastirilmistir. Bu 6beklerin kag¢ tane olacagi, hangi konularda
olacagi onceden bilinmemektedir. Ancak bulunacak muhtemel 6bek icerisindeki
i¢tihatlarin her birinin birbirine yakin olmas1 beklenmektedir. Ornek olarak yiiksek

mahkemenin degisik dairelerinden ¢ikmis “Kiyr Seridinin Birlestirilmesi” konulu
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ictihatlar bulunmaktadir. Bu konuda bir birlestirme karar1 bulunmaktadir. Bu
birlestirme kararindaki her bir igtihat bir birine yakin iliski icerisindedir. Bu tanim
literatiir yoklamasinda klik (Perry & Duncan, 1949) olarak nitelendirilmektedir.
Obek icerisindeki igtihatlarin yakinliklar1 ortalamas1 grubun yakinlik derecesini ifade
etmektedir. Haricen dikkat edilecek bir husus ise bir i¢tihadin bir 6bek igerisinde
olmasi farkli bir obek icerisinde olmasina engel degildir. Bu sebeple problem
tanimima Maksimal Klik (Bron & Kerbosch, 1973) taniminin uydugu anlagilmis ve

bu yontem ile de problem ¢oziimiine yogunlasilmistir.

Deneylerde kullanilacak iBK igtihatlar1 asagida sunulmustur. I¢tihat numaralar

ve tanimlarina Ek D de sunulmustur.

Tablo 4.1: Incelenen IBK’lar ve Igtihat Numaralari.

IBK no 4={8498,13611,13609,8493,6815,3443 }

IBK no 5={11822,13610,13608,8496,13607,6813,10129,3444 }

IBK no 6={10132,1758,3445,8491,6812 }

IBK no 7={6817,11821,8497,6816,8492,8494,11818 }

IBK no 8={11823,6818,5091,5092,3446,10131,8495,10130,11820,6814 }

Tabloda goriilecegi iizere incelenen IBK’lar en az 5 en fazla 10 elemanl: olmak

lizere yaklasik ortalama 7 elemanli IBK ’laridur.

Bolim 4.2 de kiimeleme yontemi olarak K-ortalama ile ¢aligmanin birinci
amacma yonelik kiimelerin bulunmasi ve mevcut bulunan IBK’lari kapsayip
kapsamadiklar1 ¢aligmasi yapilmistir. Boliim 4.3 te konu bazli dokiiman iligkilerinin
cikartilmasinda GDT ile konularin ¢ikartilmasi, bir konuda igerisinde mevcut
IBK’larinin kapsanip kapsanmadigi, konu igerisindeki siralamalarm g¢ikartilmasi
caligmas1 yapilmistir. Boliim 4.4 te havuzdaki tiim dokiimanlarin yakinliklarinin 5
farkli kritere gdre dagilimi galismasi yapilmustir. Boliim 4.5 te incelenen IBK’larinin
5 farkl1 kritere gdre siralamalar1 galismasi yapilmistir. Boliim 4.6 da IBK igerisindeki
yakinliklarin en az, ortalama ve en fazla kriterlerine gore ¢ikartilmasi calismasi
yapilmistir, Bolim 4.7 de dokiiman benzerlik ag1 ¢ikarimi igin maksimal kliklerin

bulunmasi ve bulunan kliklerin 5 farkl kritere gore siralamasi ¢calismasi yapilmistir.
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4.2 K-ortalama Kiimeleme ile IBK Ictihatlarinin Bulunan Kiimeler icindeki

Dagilimlan

Dokiiman havuzu igin temin edilen 5 adet IBK kararinda yer alan igtihatlarin
kiimelerde en fazla yiizde ka¢ yer aldigina dair grafik asagida sunulmustur.

IBK’lardaki igtihatlarin bazilarinin diger kiimelerde yer almasmna karsin ¢ogunluk

olarak yer aldig1 kiimelere iliskin iliskiler dikkate alinmistir.

yine K-ortalama ile kiimele yapilmig ve bir alt kiimede yiizde ka¢ bulundugu

Yiizde Oram
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80
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40
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20

10

0

iBK No

Sekil 4.2 iBK Ictihatlarin K-ortalama Kiimelerinde Bulunma Oran1

Hiyerarsik mantikla K-ortalama ile 5 6rnek iIBK’nin icinde bulundugu kiimeler

asagidaki Tablo 4.2 da ifade edilmistir.

Tablo 4.2: IBK lar i¢in K-ortalama Kiimeleme k=80 Kiimelerdeki Igtihat

Barindirma Sonuglari

1. Hiyerarside 2. Hiyerarside
IBK |IBK |1.Hiyerarside | Kiimede 2. Hiyerarside |Kiimede
No |ictihat | Kiime Bulunan Kiime Eleman |Bulunan
Sayis1 |Eleman Sayisi | ictihat Sayis1 | Sayisi Ictihat Sayisi
4 6 294 4 65 3
5 11 311 6 42 3
6 5 71 3 17 3
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7 7 159 7 24 6

8 10 316 5 40 2

Tablo 4.2 da goriilecegi tizere 13611 dokiimanli ilk kiimelemede biiyiik sayida
dokiiman igeren kiimeler bulunmus olup, ¢alismadaki iIBK’nin eleman sayilarindan
cok fazla biiyilk olmasi sebebi ile ¢ikan kiimeler ikinci defa kiimelemeye tabi

tutulmus ve ¢ikan kiimeler ve IBK ictihatlarinin kag tanesini i¢erdigi sunulmustur.

900
800
700
600
500
400

ol | I T Y P
ol | A | AR oA LirAVAINLANAY
AR WA I ! v \J

O TTT T T T T T T T T I T T T T T T T T T T I T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T I T T T I T T T T T I T T T I T T T T T T ITTTITrITrrIrrIml

1 4 7101316192225283134374043464952555861646770737679
Cluster No

Ictihat Sayisi

Sekil 4.3 K-ortalama Kiimeleme Ile Olusan 80 Kiime Igtihat Sayilari

Sekil 4.3 te K-ortalama ile dokiiman havuzundaki igtihatlarin Dagilim
yiizdeleri ifade edilmistir. Ilk kirilimda en az 18, en fazla 833 elemanli kiimeler
bulunmustur. Kullandigimiz IBK igtihat sayilarindan biiyiik degerler ¢iktigi igin

bulunan kiimeler {izerinde de K-ortalama algoritmasi ile kiimeleme yapilmistir.

K-ortalama algoritmas: ile yapilan ¢alismada ¢ikan sonuglarda, Ornek
IBK’larin degerlendirmesinde birlestirme igtihatlarmin ¢ogu ayn1 kiimededir. Ancak
IBK igtihatlarmin yiizde gogunlugu bir kiimede olmasina karsmn bulunan kiimede
fazla sayida farkli ictihatlarinda yer aldig1 gériilmiistiir. Bu durum IBK’larmn bulunan
kiimeler igerisinde ¢ogunluk oranda bulunmadigin1 géstermistir. Bunun yaninda her
bir ictihat bir gruba dahil olmak zorunda degildir. IBK’larin ¢ikartilmasinda bazi
igtihatlar bir biri ile benzerlik teskil etmekle beraber, diger ictihatlar genel havuz

igerisinde olabilmektedir.
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4.3 GDT ile i¢tihat Dokiiman Havuzunda Konu Dagilimlar

Calismada GDT algoritmasi ile igtihatlarin konularinin ve iligkilerinin
cikartilmasinda TopikModellingTool kullanilmistir. Verilerle yapilan deneylerde
degisik parametre degerleri ile 6rnekleme yapilmistir. Giris veri seti olarak dokiiman
havuzundaki ictihat metinleri, giris parametreleri olarak 5, 10, 25 ve 50 kelimelik
konular olusturacak sekilde 80 konu cikartimi i¢in deneyler yapilmistir. Yine
deneylerde genel kelimeler olarak Ek B de ki kelime listesi kullanilmistir (Kdse,

2010).

80 konu i¢in dokiiman havuzundaki GDT algoritmasi 6 nolu iBK igtihatlarinin

ka¢ konuda kag ictihadin gectigi Ek C deki tabloda sunulmustur.

Arastirmanin ikinci amaci olarak 6 nolu IBK igtihatlarini bir arada iceren her
konuda siralama yapilmustir. Her bir igtihata gore diger ictihatlarin siras1 Ik 30 a
gbre cikartilmistir. Internet ortaminda ulasilabilen IBK’lar igerisinde en fazla 30

dokiiman igerene ulasilmistir.

Tablo 4.3: 6 nolu IBK Grubunda Yer Alan Igtihatlarin, GDT 5 Kelime 80 Konu Igin

Siralamasi

Ictihat No | 1758 | 3445 | 6812 |8491|10132
1758 * 29 3 10

3445 *
6812 29 * 19
8491 3 * 13
10132] 10 19| 13 *

Tablo 4.3 de goriilecegi iizere GDT ile 6 nolu IBK’na dahil olan igtihatlarin 5
kelimelik konu(Topik) icerisinde en iist sirada bulundugu konu(Topik) te IBK igi

igtihatlarin bir birine yakinlik siralamasi <30 kriterine gore verilmistir.
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Tablo 4.4: 6 nolu IBK Grubunda Yer Alan i¢tihatlarin, GDT 10 Kelime 80 Konu

I¢in Siralamasi

Ictihat No |1758| 3445 | 6812 (849110132
1758| * 18| 22
3445 *
6812| 18 * 23
8491| 22 *| 17
10132 23| 17 *

Tablo 4.4 de goriilecegi iizere 6 nolu IBK ictihatlarinin birbirine yakinliklari
4/20 yani %20 oranindadir.

Tablo 4.5: 6 nolu IBK Grubunda Yer Alan i¢tihatlarm, GDT 25 Kelime 80 Konu

I¢in Siralamasi

I¢tihat No | 1758 | 3445 | 6812 | 849110132
1758 * 18 13
3445 *
6812 18 *
8491 * 18
10132] 13 18 *

Tablo 4.5 de goriilecegi iizere 6 nolu IBK igtihatlarinmn birbirine yakinliklar:
3/20 yani %15 oranindadir.

Tablo 4.6: 6 nolu IBK Grubunda Yer Alan i¢tihatlarm, GDT 50 Kelime 80 Konu

I¢in Siralamasi

Ictihat No | 1758 | 3445 | 6812 |8491|10132
1758 * 22| 20 4

3445 *
6812 22 * 26
8491 20 * 16
10132 4 26| 16 *
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Tabloda goriilecegi tlizere yakinliklar 5/20 yani %30 oranindadir.

GDT calismasinda 6 nolu IBK’mda bulunan 5 adet ictihat 5, 10, 25 ve 50
kelimelik konular i¢in deney yapilmistir. Konu sayisi 80 ig¢in dagilimlarda
IBK’larinin igtihatlarmin hepsinin tam olarak konular icerisinde yer aldif
gozlemlenmistir. Bunun yaninda bu igtihatlarin pargali olarak farkli konular
icerisinde de yer aldig1 Ek C de goriilmektedir. Bir IBK karar1 igtihatlarinin tamami
veya bir kism1 zaman zaman birden fazla konuda gegmektedir. Calismada IBK’nin

yer aldig1 konu ya da konulardan IBK igtihatlarin sirasinin en fazla olan konu

tizerinden calisma ylriitilmiistiir.
4.4 Dokiiman Havuzundaki Ictihatlarin Yakinhk Dagilhimlar

Bu kisimda 5 farkli yakinlik kriterine goére tiim dokiiman havuzundaki

iligkilerin aralik dagilimi {izerinde durulmustur.

4.4.1 Kosiniis Benzerlige Gore Ictihatlar Aras1 Mesafe Genel Dagilimi

Milyonlar
A 01 OO N © ©
O OO o o o

w
o

[N
o

Bulunma Sayisi
N
o

o

0,01 0,06 0,11 0,16 0,21 0,26 0,31 0,36 0,41 0,46 0,51 0,56 0,61 0,66 0,71 0,76 0,81 0,86 0,91 0,96
Yakinhk Oram

Sekil 4.4 Kosiniis Benzerlik Tiim Dokiiman Havuzu Yakinlik Dagilimi.

Sekil 4.4 te yatay ekseninde, 0 ile 1 arasindaki Kosiniis benzerlik degerleri,

dikey ekseninde ise dokiiman havuzunda ka¢ adet benzerlik oranin bulundugunu
islenmistir.

Tablo 4.18 te goriilecegi iizere ictihat birlestirme kararlari ortalama degerine

bakildiginda 0.27 degeri goriilecektir. Sekil 4.4 incelendiginde 0.06 degerinin bir
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esik teskil ettigi anlasilmaktadir. Bu bilgiler 1s18inda igtihat birlestirme kararindaki

igtihat benzerliklerinin filtre edilebilecek bir seviyede oldugu anlagilmaktadir.

4.4.2 Jaccard Benzerlige Gore Ictihatlar Arasi Mesafe Genel Dagihimu

Milyonlar
= N N
(6} o (6}

=
o

J

1 5 9 1317212529 33374145 495357616569 7377 8185899397
Yakinlhik Oran1 * 10°(-2)

Bulunma Sayisi
o1

o

Sekil 4.5 Jaccard Kriteri Ile Tiim Dokiiman Havuzu Yakinlik Dagilimu.

Sekil 4.5 de yatay eksende, O ile 1 arasindaki Jaccard benzerlik degerleri 100
kat arttirilarak, dikey ekseninde ise ka¢ adet benzerlik oranin bulundugunu

belirtilmektedir.

Tablo 4.18 te goriilecegi iizere incelemeye tabi tutulan IBK igtihatlari
mesafelerinin Jaccard kriteri mesafesi ortalama degerine bakildiginda 0.19 degeri
goriilecektir. Sekil 4.5 incelendiginde 0.17 degerinin bir esik teskil ettigi
anlasilmaktadir. Bu bilgiler 1s18inda igtihat birlestirme kararindaki igtihat

benzerliklerinin filtre edilebilecek bir seviyede oldugu anlagilmaktadir.
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4.4.3 Oklid Benzerlige Gore Ictihatlar Aras1 Mesafe Genel Dagilin

Milyonlar
N w H a1 (o))
o o o o o

=
o

o

1 3 5 7 91113151719 2123252729 3133 35373941434547 49
Yakinhk Orani * 107(-2)

Bulunma Sayisi

Sekil 4.6 Oklid Benzerlik I¢in Tiim Dokiiman Havuzu Yakinlik Dagilim.

Sekil 4.6 te yatay ekseninde, 0 ile 1 arasindaki Oklid benzerlik degerlerinin,
100 kat artirarak yazilmig, dikey ekseninde ise ka¢ adet benzerlik oranin
bulundugunu belirtmektedir.

Tablo 4.18 te goriilecegi iizere ictihat Birlestirme Kararlar1 Oklid kriteri

ortalama degerine bakildiginda 0.10 degeri goriilecektir. Sekil 4.6 incelendiginde
0.07 degerinin bir esik teskil ettigi anlasilmaktadir. Bu bilgiler 1s1ginda ictihat
birlestirme kararindaki igtihat benzerliklerinin filtre edilebilecek bir seviyede oldugu

anlagilmaktadir.
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4.4.4 Chebyshev Benzerlige Gore Ictihatlar Aras1 Mesafe Genel Dagilinu

Milyonlar
\l
o

1 3 5 7 9 11131517 19 21 23 25 27 29 31 33 35 37 39 41 43 45 47
Yakinhik Oram * 10'(-2)

Bulunma Sayisi
S

Sekil 4.7 Chebyshev Benzerlik Tiim Dokiiman Havuzu Yakinlik Dagilim.

Sekil 4.7 de x ekseninde, 0 ile 1 arasindaki Chebyshev benzerlik degerlerinin,

100 kat artirarak yazilmig, Y ekseninde ise kag¢ adet benzerlik oranin bulundugunu
belirtmektedir.

Tablo 4.18 te goriilecegi lizere igtihat Birlestirme Kararlar1 Chebyshev kriteri
ortalama degerine bakildiginda 0.05 degeri goriilecektir. Sekil 4.7 incelendiginde
0.04 degerinin bir esik teskil ettigi anlasilmaktadir. Bu bilgiler 1s1ginda ictihat

birlestirme kararindaki ictihat benzerliklerinin filtre edilebilecek mantikli bir

seviyede oldugu anlasilmaktadir.
4.4.5 Manhattan Benzerlige Gore Ictihatlar Aras1 Mesafe Genel Dagilim
311,5

c
=3 9,5

275

2oooa
o oo

o
o1

1 11 21 31 41 51 61 71 81 91 101 111 121 131 141 151 161
Yakinhik Orani * 10°(-3)

Bulunma Sayisi
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Sekil 4.8 Manhattan Benzerlik I¢in Tiim Dokiiman Havuzu Yakinlik Dagilimu.

Sekil 4.8 de yatay ekseninde, O ile 1 arasindaki Manhattan benzerlik
degerlerinin, 100 kat artirarak yazilmis, dikey ekseninde ise kag¢ adet benzerlik oranin

bulundugunu belirtmektedir.

Tablo 4.18 de goriilecegi lizere igtihat Birlestirme Kararlar1 Manhattan kriteri
ortalama degerine bakildiginda 0.50 degeri goriilecektir. Sekil 4.8 incelendiginde
0.21 degerinin bir esik teskil ettigi anlagilmaktadir. Bu bilgiler 1s18inda ictihat
birlestirme kararindaki igtihat benzerliklerinin filtre edilebilecek bir seviyede oldugu

anlasilmaktadir.
4.5 Birlestirme Kararlarindaki Ictihatlarin Birbirine Yakinlik Siralamalari

Birlestirme Kararlar icerisindeki ictihatlardan her bir igtihattin, birlestirme
karar1 igerisindeki diger igtihatlarla olan iliskilerine gore siraladigimizda ilk 30 yakin
dokiiman igerisinde ayni1 igtihat birlestirme karari igerisinde yer alan diger igtihatlarin
bulunmasi ve siralari ¢ikartilmigtir. Kistas olarak bir igtihat yazilma asamasinda iken
yazilan igtihada benzer nitelikte olabilecek igtihatlarin siralamasinda, ulasilabilen en
fazla sayida dokiiman igeren 2014 yilinda ¢ikmis IBK kararinda 30 igtihat olmasi
sebebiyle 30 sayisi baz alinmistir. Basarim 6lgiitiinde Karsilastirma igin analiz edilen
5 Ictihat Birlestirme Kararmin 5 farkli yakinlik boyutuna gére kiyasi asagidadir.
Ictihat Birlestirme Kararlart ve igerdikleri ictihat numaralari asagida ifade
sunulmustur. Her bir igtihatin dosya bilgileri Ek D de sunulmustur. Asagidaki
tablolarda her bir kolondaki * ile isaretli hiicre hangi i¢tithat numarasmna gore

siralama yapildigini ifade etmektedir.

45.1 Kosiniis Benzerlik ile iBK Grup Ici i¢tihatlar Arasindaki Yakinhk

Siralamasi

Tablo 4.7: 4 nolu IBK Grubunda Yer Alan Igtihatlar i¢in Kosiniis Yakinlik Siralama

Dagilimlart.

Ictihat No Sira
8498|  *| | 4] 13] | 1
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13611 *
13609 3 * 3| 22
8493| 16 12 *
6815 19| 15 *
3443 23 *

Tablo 4.7 de goriilecegi iizere 6 elemani bulunan 4 nolu IBK’inda her bir
ictihat dokiiman havuzunda analiz edildiginde diger grup elemanlarinin o elemana
sira olarak yakinligi gosterilmistir. 1. kolon igtihatno’sunu, 2. kolon grup igin diger
igtihatlarin 8498 nolu igtihada yakinlik sirasin1 gostermektedir. 6 adet igtihat iceren 4
nolu IBK igindeki ilk 30 da diger grup ici igtihatlarin Kosiniis kriterine gore bulunma
orani 11/30= % 36 dir. 8498 nolu igtihada benzer olan igtihatlar kosiniis Kriterine
gore azalan siralama yapildiginda 13609 nolu igtihat 3. sirada, 8493 nolu igtihat 16.
sirada, 3443 nolu ictihat 23. sirada yer almaktadir.

Tablo 4.8: 5 Nolu IBK Grubunda Yer Alan igtihatlar i¢in Kosiniis Yakinlik

Dagilima.
Ictihat No Sira
11822 * 4 20
13610 7 * 3 2
13608 6 * 2 2 6 4
8496 5 * 23
13607 2 * 2 27 3
6813 3 17 3 * 13 2
10129 2 4 5 7 * 4
3444 2 1 1 4 1 1 1 *

Yukaridaki tabloda goriilecegi iizere, 8 adet ictihat igeren 5 nolu IBK igindeki
ictihatlarin birbirine ulan yakinlig1 i¢in yakinliga gore siralandiginda, ilk 30 da diger
grup i¢i ictihatlarin Kosiniis kriterine gore bulunma orani 35/56= % 62,5 dir. 2.
kolon, 8. Satirda bulunan 2 rakami, 3444 nolu igtihata dokiiman havuzundaki tiim
ictihatlardan yakin olanlara kosiniis kriterine gore azalan siralandiginda, 11822 nolu
dokiimanin 2. sirada oldugunu ifade etmektedir. 8. sirada bulunan 3444 nolu igtihatin
grup i¢inde merkezi dokiiman oldugu, 8496 nolu ictihadin ise grup icinde en ayrik

dokiiman oldugu goriilmektedir.
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452 Jaccard Benzerlik ile IBK Grup ici ictihatlar Arasindaki Yakinhk

Siralamasi

Tablo 4.9: 4 Nolu IBK Grubunda Yer Alan Igtihatlar I¢in Jaccard Yakinlik

Dagilimi.
Ictihat No Sira
8498 * 10 3 1
13611 *

13609| 12 * 14| 20
8493 9 15 * 1
6815 14 1 *
3443| 10 *

Tablo 4.9 te goriilecegi tizere 4 nolu birlestirme kararina ait Jaccard kriteri
siralamasi sunulmustur. Yine 4 nolu karardaki 8498 nolu dokiimana yakinlik teskil
eden dokiimanlar secilip azalan siralama yapildiginda, 13611 nol dokiimanin 10.
Sirada yer aldigi, 13609 nolu dokiimanin 3. Sirada yer aldig1, 6815 nolu dokiimanin
1. Sirada yer aldig1, 8493 ve 3443 nolu igtihatin ise bu siralamada ilk 30 igerisinde
yer almadig1 goriilmektedir. 12/30 oraninda yani % 40 oraninda ilk 30 da IBK igi
ictihatlarin yer aldig1 gozlemlenmistir. 13611 nolu ictihadin grup i¢inde en ayrik

eleman oldugu goriilmektedir.

Tablo 4.10: 5 Nolu IBK Grubunda Yer Alan Ictihatlar i¢in Jaccard Yakinlik

Dagilimi.
Ictihat No Sira
11822 * 6 15
13610 1 * 30 8 17 1
13608 16 * 1 1 2 1 3
8496 2 * 5
13607 1 * 1 7 16
6813 17 11 2 * 3 7
10129 12 7 3 3 * 2
3444 2 1 15 11 4 4 2 *
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Tablo 4.10 te 5 nolu birlestirme karari igerisindeki igtihatlarin, her birinin
secilip kalanlarinin Jaccard yakinliga gore azalan siralandiginda segilene olan uzaklik
siras1 sunulmustur. 36/56 oranla yani yaklasik % 64 oraninda ilk 30 da yer aldigi
gozlenmektedir. 13608 nolu igtihatin grup i¢inde en merkezi eleman oldugu, 8496

nolu igtihadin ise en ayrik eleman oldugu anlagilmaktadir.

453 Oklid Benzerlik ile IBK Grup I¢i Ictihatlar Arasindaki Yakinhk

Siralamasi

Tablo 4.11: 4 Nolu IBK Grubunda Yer Alan igtihatlar i¢in Oklid Yakinlik Dagilima.

Ictihat No Sira
8498 * 13 1 1
13611 *

13609 8 * 2
8493 2 8 *1 19
6815 5 20 *
3443 1 *

Tablo 4.11 de 4 nolu birlestirme karar1 igerisindeki igtihatlarin, her birinin
secilip kalanlarmin Oklid yakinhiga gore azalan siralandiginda segilene olan uzaklik
sirast sunulmusgtur. 11/30 oranla yani yaklasik % 37 oraninda ilk 30 da yer aldig

gbzlenmektedir.

Tablo 4.12: 5 nolu IBK Grubunda Yer Alan i¢tihatlar Icin Oklid Yakinlik Dagilima.

Ictihat No Sira
11822 * 3 10
13610 1 * 1 1 2] 20
13608 4 * 3 4 5 15| 30
8496 17 * 8
13607 * 8 3| 24
6813 2 9 5 * 4 6
10129 1 25 1 3 * 1
3444 2 5 15 1 2 4 1 *
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Tablo 4.12 de 5 nolu birlestirme karari igerisindeki igtihatlarin, her birinin
secilip kalanlarmin Oklid yakinliga gore azalan siralandiginda segilene olan uzaklik
siras1 sunulmustur. 36/56 oranla yani yaklasik % 64 oraninda ilk 30 da yer aldig:

gozlenmektedir. 13610 nolu igtihatin merkezi eleman oldugu anlasilmaktadir.

4.5.4 Chebyshev Benzerlik ile IBK Grup ici Ictihatlar Arasindaki Yakinhk

Siralamasi

Tablo 4.13: 4 Nolu IBK Grubunda Yer Alan igtihatlar i¢in Chebyshev Yakinlik

Dagilimi.
Ictihat No Sira
8498 * 22 1 1
13611 *

13609, 22 * 7 1
8493 3 8 * 14
6815 3 20 *
3443 1 *

Tablo 4.13 de 4 nolu birlestirme karar1 igerisindeki igtihatlarin, her birinin
secilip kalanlarinin Chebyshev yakinliga gore azalan siralandiginda segilene olan
uzaklik siras1 sunulmustur. 12/30 oranla yani yaklasik % 37 oraninda ilk 30 sirada

yer aldig1 gozlenmektedir.

Tablo 4.14: 5 Nolu IBK Grubunda Yer Alan Igtihatlar icin Chebyshev Yakinlik

Dagilima.
Ictihat No Sira
11822 * 4
13610 1 * 19 2 3 8
13608 3 * 5 4 17
8496 22 *
13607 * 8 1
6813 2 23 4 * 3
10129 1 28 1 2 * 6
3444 2 10 30 3 3 S) 7 *
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Tablo 4.14 da goriilecegi iizere 5 nolu IBK’daki ictihat dokiimanlarinin her
birinin segilip kalanlarinin Chebyshev yakinli§a gore azalan siralandiginda secgilene
olan uzaklik sirast sunulmustur. 27/56 oranla yani yaklasik % 48 oraninda ilk 30

sirada yer aldig1 gozlenmektedir.

455 Manhattan Benzerlik ile IBK Grup i¢i ictihatlar Arasindaki Yakinhk

Siralamasi

Tablo 4.15: 4 Nolu IBK Grubunda Yer Alan Ictihatlar Icin Manhattan Yakinlik

Dagilimi.
Ictihat No Sira
8498 * 8 6 1
13611 *

13609 3 * 2 1
8493 8 5 *| 16

6815 6 11 *
3443 6 *

Tablo 4.15 te 4 nolu birlestirme karari igerisindeki igtihatlarin, her birinin
secilip kalanlarinin Manhattan yakinliga gore azalan siralandiginda segilene olan
uzaklik siras1 sunulmustur. 12/30 oranla yani yaklasik % 37 oraninda ilk 30 sirada

yer aldig1 gbzlenmektedir.

Tablo 4.16: 5 Nolu IBK Grubunda Yer Alan Igtihatlar i¢in Manhattan Yakilik

Dagilima.
Ictihat No Sira
11822 * 3 12
13610 1 * 1 1 1 1
13608 5 * 4 3 5 6
8496 16 * 3
13607 11 * 4 7
6813 4 17 5 * 5 5
10129 2 14 2 3 * 2
3444 2 1 2 1 1 2 2 *
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Tablo 4.16 da goriilecegi iizere 5 nolu IBK’daki igtihat dokiimanlarmin her
birinin segilip kalanlarinin Chebyshev yakinli§a gore azalan siralandiginda secgilene
olan uzaklik sirasi sunulmustur. 34/56 oranla yani yaklasik % 60 oraninda ilk 30

sirada yer aldig1 gézlenmektedir.

Calismada kullanilan 6,7,8 nolu IBK igtihatlar1 i¢in ilk 30 sirada yer alma

siralar1 Ek E de sunulmustur.

5 IBK i¢in kiimiilatif ilk 30 sirada bulunma oranlari; kosiniis i¢in % 66, Jaccard

icin % 57,6, Oklid igin %55,8, Chebyshev icin % 51,4, Manhattan i¢in % 62,4 tiir.
4.6 Incelenen Birlestirme Kararlar i¢tihatlar1 Yakinhk Oranlar

Calismada basarim kriteri 6lgmek icin kullanilacak IBK kararlarinin grup igin

en az, en fazla ve ortalama degerleri detaylandirilmistir.

4.6.1 En Az (Min) Kriterine Gére IBK I¢tihatlar1 Grup I¢i Mesafe Dagilim

Tablo 4.17: IBK Grup Ici Igtihatlar Aras1 Mesafe En Az (Min) Degerleri.

IBK No |Kosiniis |Jaccard |Manhattan |Chebyshev |Oklid

4 0,04869 |0,07582 |0,28369 0,03897 0,06945
5 0,02040 |0,06448 |0,09207 0,01243 0,02211
6 0,28338 |0,13978 |0,27595 0,03645 0,05893
7 0,18073 |0,11698 |0,10478 0,01149 0,01852
8 0,02700 |0,14000 [0,19000 0,01741 0,04056

En Az 0,02040 |0,06448 |0,09207 0,01149 0,01852
Ortalama |0,11204 |0,10741 |0,18930 0,02335 0,04191
En Fazla |0,28338 |0,14000 |0,28369 0,03897 0,06945

Tablo 4.17 de goriilecegi tizere, her bir igtihat birlestirme karari igerisindeki
ictihatlarin diger grup {iyeleri ile arasindaki minimum yakinlik kriterine gore
cikartilmistir. Tablodaki 2. kolon ilk satirdaki 0.049 kavrami; 4 nolu igtihat
birlestirme karar1 igerisinde bulunan 6 adet igtihat icerisindeki en kiigiik yakinlig
ifade etmektedir. 5 IBK’nin minimum yakinliklarmin minimum degeri 7. satirda,

ortalama degeri 8. satirda, maksimum degeri ise 9. satirda yer almaktir.
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4.6.2 Ortalama (Avg) Kriterine Gore IBK Ictihatlar1 Grup I¢i Dagihm

Tablo 4.18: IBK Grup I¢i Igtihatlar Aras1 Mesafe Ortalamalari.

IBK No |Kosiniis |Jaccard |Manhattan |Chebyshev |Oklid
4 0,188 0,163 0,512 0,072 0,118
5 0,151 0,169 0,396 0,04 0,076
6 0,435 0,17 0,512 0,61 0,104
7 0,438 0,27 0,612 0,037 0,079
8 0,162 0,152 0,451 0,085 0,124
En Az 0,151 0,152 0,396 0,037 0,076
Ortalama | 0,275 0,185 0,496 0,059 0,1

En Fazla {0,438 0,27 0,612 0,085 0,124

Tablo 4.18 de goriilecegi iizere; tablodaki 3. kolonda 6. nolu igtihat birlestirme
kararinda 0.170 orani, 6. nolu igtihat birlestirme karar1 igerisindeki ictihatlarin
Jaccard kriterine gore benzerliklerinin ortalamasidir. 5 igtihat birlestirme kararinin,
ortalama yakimliklarinin minimum degeri 7. satirda, ortalama degeri 8. satirda,
maksimum degeri ise 9. satirda yer almaktir. Bu tablodaki degerlerle dokiiman
havuzundaki genel yakmlik dagilimlari ile IBK igtihatlar yakinlhiklarinin esik degeri
oldugu anlasilmaktadir.

4.6.3 En Fazla (Max) Kriterine Gore IBK ictihatlar1 Grup I¢i Mesafe Dagihm

Tablo 4.19: IBK Grup I¢i Yakinlik En Fazla Degerleri.

IBK No |Kosiniis |Jaccard |Manhattan |Chebyshev | Oklid
4 0,4556 0,2903 |0,7989 0,1052 0,1707
5 0,6060 0,4139 |1,1128 0,0888 0,1345
6 0,5938 0,2007 |0,6897 0,1172 0,1524
7 0,9522 0,8703 1,4316 0,0545 0,1075
8 0,5250 0,3940 |1,7810 0,2600 0,4430
En Az 0,4556 0,2007 |0,6897 0,0545 0,1075
Ortalama |0,6265 0,4339 1,1628 0,1251 0,2016
En Fazla |0,9522 0,8703 1,7810 0,2600 0,4430
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Tablo 4.19 de goriilecegi tizere; 4. kolonda, 8 nolu igtihat birlestirme
kararindaki ictihatlarin yakinliklar1 arasindaki maksimum degerdir. 5 igtihat
birlestirme kararinin, maksimum yakinliklarinin minimum degeri 7. satirda, ortalama

degeri 8. satirda, maksimum degeri ise 9. satirda yer almaktir.

4.6.4 IBK ictihatlar1 En Az, En Fazla Degerleri Arasindaki Farklari, Salinimi

Tablo 4.20: IBK Grup I¢i En Az En Fazla Mesafe Farklar1 (Grup I¢i Salinim).

IBK No |Kosiniis | Jaccard | Manhattan |Chebyshev |Oklid
4 0,4070 |0,2145 0,5152 0,0662 0,1012
5 0,5856 |0,3494 1,0207 0,0764 0,1124
6 0,3104 |0,0609 0,4137 0,0808 0,0934
7 0,7715 |0,7534 1,3268 0,0430 0,0890
8 0,4980 |0,3530 1,5910 0,2430 0,4020
En Az 0,3104 |0,0609 0,4137 0,0430 0,0890
Ortalama|0,5145 |0,3462 0,9735 0,1019 0,1596
En Fazla |0,7715 |0,7534 1,5910 0,2430 0,4020

Tablo 4.20 de bir IBK igerisinde, minimum ve maksimum yakinlik arasindaki
salinim gosterilmistir. Kosiniis kriterine gore en fazla salinimin 7 nolu Kararda, en az
salinimin ise 6 nolu kararda oldugu gozlemlenmistir. Jaccard kriterine gore en fazla
saliimin 7 nolu kararda, en az salinimin ise 6 nolu kararda oldugu gézlemlenmistir.
Manhattan kriterine gore en fazla salinimin 8 nolu Kararda, en az salinimin ise 6 nolu
kararda oldugu gozlemlenmistir. Chebyshev kriterine gore en fazla salinimin 8 nolu
Kararda, en az salimmin ise 7 nolu kararda oldugu gdzlemlenmistir. Oklid Kriterine
gore en fazla salinimin 8 nolu Kararda, en az salinimin ise 6 nolu kararda oldugu

gozlemlenmistir.

4.6.5 IBK Grup ici Benzerliklerinin Dokiiman Havuzundaki Benzerliklerle

Kiyasi:

Incelenen IBK’lar1 igerisindeki ictihatlarin yakinliklar1 gézlemlendiginde
yakinlik konusunda bir esik deger oldugu Tablo 4.17 de goriildigi iizere
anlasilmistir. Yaklasik 14 milyon iligkinin bu esik degerin lizerinde oldugu
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gozlemlenmistir. Var olan iligkilerin yaklagik %15 1ine tekabiil ettigi

gbzlemlenmistir.
4.7 Maksimal KIlik i¢in Deney Sonuglarina Gore iBK Siralamasi

Calismadaki birinci amag i¢in; maksimal klik ¢alismasi hazirliginda 5 farkli
yakinhik &lgiitii icin IBK'lar icin minimum degerler baz almarak bir eleme
yapildiginda kalan 14 milyonluk iliski havuzu elimizde kalmistir. Ornek basarim
kriteri i¢in secilen 6 nolu birlestirme kararinin minimum 5 boyut 6zelliklerine gore
filtreledigimizde elimizde yaklasik 850 binlik iliski havuzu kalmistir. Buradaki
eleme, algoritmalar kisminda maksimal Klik algoritmasinda da izah edildigi tizere
hesaplama maliyetini disiirmek icin yapilmistir. 850 binlik iliski havuzunda
maksimal klik algoritmasi ¢aligtirtlmistir. Hesaplama zamaninin projenin yapildigi
bilgisayar kapasitesinin gdz dniine alinmasi sebebi ile tek IBK karar1 icin érnekleme
yapilmistir. Cikan sanal klikler igerisinde 6 nolu birlestirme karari igin grup igi
ortalama ve maksimum kriterleri kullanilarak da eleme yapilmis ve sonugta 2711
adet kligin varligi goriilmiistiir. Bu Klikleri ise 5 farkli yakinlik parametresi ig¢in kendi

iclerinde ortalamasi(AVG()) alinarak siralanmistir.

Tablo 4.21: 6 nolu IBK’nin Maksimal Klik ile Bulunan Kliklerdeki Yeri.

Kriter Sira
Kosiniis 9
Jaccard 2.692
Oklid 244
Chebyshev | 303
Manhattan | 1238

Sirast yoklanan IBK’nm bulundugu klikin igerisinde 8 adet ictihat oldugu
gozlemlenmis, bu Klik i¢erisindeki 5 adet i¢tihadin birlestirme kararindaki ile birebir
ayni oldugu, ekstra bulunan 3 ictihattin ise ictihat birlestirme tarihinden sonra ¢ikmis
oldugu gdzlemlenmistir. Kosiniis kriterine gore kliklerin siralamasinin IBK igtihatlart

i¢in belirlenmesinde etken olabilecegi gozlemlenmistir.

Cikan sanal kliklerin ortalama agirlik dagilimlarinin ilk 10 tanesi 5 farklh

boyuta gore asagida sunulmustur.
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Tablo 4.22: Klik i¢ci Mesafe Ortalamas1 Bazinda Kosiniis Kriterine Gore Siral1 ilk 10

Klik.

KLIKNO |ic¢t.Sayim |[COS |JAC |EUC |CHEB |MANHT
3651 7 0,5549 |0,2286| 0,1398 | 0,1292 | 0,5053
6904 6 0,5548 |0,2110| 0,1486 | 0,1333 | 0,4381
5541 8 0,5547 |0,2279| 0,1317 | 0,1193 | 0,4248
3649 7 0,5545 [0,2084 | 0,1404 | 0,1261 | 0,4342
44161 11 0,5544 |0,2307| 0,0986 | 0,0531 | 0,6123
1070 7 0,5543 |0,2088 | 0,1470 | 0,1359 | 0,4149
3478 7 0,5539 |0,2205| 0,1502 | 0,1380 | 0,4640
21517 8 0,5538 |0,1839| 0,1377 | 0,1002 | 0,5354
6027 6 0,5531 |0,2289| 0,1478 | 0,1384 | 0,4034

Tablo 4.22 de Maksimal klik yontemi ile bulunan kliklerin grup i¢i ortalamasi

baz alinarak kosiniis kriterine gore azalan siralandigina ilk 10 klik sunulmustur.

Tablo 4.23: Klik i¢ci Mesafe Ortalamas1 Bazinda Jaccard Kriterine Gore Sirali ilk 10

Klik.

KLiKNO I¢t.Sayis1 | COS JAC EUC CHEB MANHT
1146 6 0,3593 | 0,2749 | 0,0840 0,0566 0,3511
1231 6 0,4177 | 0,2749 | 0,0877 0,0546 0,3788
5831 7 0,3545 | 0,2745 | 0,0989 0,0477 0,5145
1895 10 0,3917 | 0,2744 | 0,1035 0,0598 0,5124
3069 9 0,3728 | 0,2744 | 0,1047 0,0523 0,6130
4900 7 0,3837 | 0,2743 | 0,1094 0,0584 0,5167
2352 6 0,3679 | 0,2742 | 0,1175 0,0607 0,5643
6350 6 0,3916 | 0,2742 | 0,0972 0,0487 0,4779

34621 6 0,5497 | 0,2741 | 0,0898 0,0550 0,5987

Tablo 4.23 de Maksimal klik yontemi ile bulunan kliklerin grup i¢i ortalamasi

baz alinarak Jaccard kriterine gére azalan siralandigina ilk 10 klik sunulmustur.

Tablo 4.24: Klik i¢ci Mesafe Ortalamas1 Bazinda Oklid Kriterine Gore Siral1 ilk 10

Klik.
KLIKNO I¢ct.Sayis1 | COS JAC EUC CHEB MANHT
3484 7 0,4927 | 0,2067 | 0,1913 0,1821 0,5154
2501 6 0,5127 | 0,1983 | 0,1896 0,1777 0,4906
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4375 6 0,4840 | 0,1818 | 0,1888 0,1755 0,4232
928 7 0,5290 | 0,1901 | 0,1885 0,1810 0,4600
16059 6 0,4831 | 0,1996 | 0,1882 0,1824 0,4290
2834 7 0,5530 | 0,1960 | 0,1865 0,1793 0,4684
13506 6 0,4870 | 0,1932 | 0,1863 0,1796 0,4554
16063 6 0,5034 | 0,1885 | 0,1856 0,1788 0,4211
20352 6 0,5008 | 0,1901 | 0,1856 0,1794 0,4455

Tablo 4.24 de Maksimal klik yontemi ile bulunan kliklerin grup igi ortalamasi

baz alinarak Oklid kriterine gore azalan siralandigina ilk 10 klik sunulmustur.

Tablo 4.25: Klik I¢i Mesafe Ortalamas1 Bazinda Chebyshev Kriterine Gore Siral ilk

10 Klik.
KLiKNO i¢t.Sayis1 | COS JAC EUC CHEB MANHT
16059 6 0,4831 | 0,1996 | 0,1882 0,1824 0,4290
3484 7 0,4927 | 0,2067 | 0,1913 0,1821 0,5154
928 7 0,5290 | 0,1901 | 0,1885 0,1810 0,4600
13506 6 0,4870 | 0,1932 | 0,1863 0,1796 0,4554
20352 6 0,5008 | 0,1901 | 0,1856 0,1794 0,4455
16082 6 0,4922 | 0,1976 | 0,1850 0,1793 0,4436
2834 7 0,5530 | 0,1960 | 0,1865 0,1793 0,4684
16063 6 0,5034 | 0,1885 | 0,1856 0,1788 0,4211
2501 6 0,5127 | 0,1983 | 0,1896 0,1777 0,4906

Tablo 4.25 de Maksimal klik yontemi ile bulunan kliklerin grup i¢i ortalamasi

baz alinarak Chebyshev kriterine gore azalan siralandigina ilk 10 klik sunulmustur.

Tablo 4.26: Klik i¢i Mesafe Ortalamas1 Bazinda Manhattan Kriterine Gore Siral1 Tk

10 KIlik.

KLIKNO I¢t.Sayis1 | COS JAC EUC CHEB MANHT
968 9 0,4059 0,2672 0,1074 0,0529 0,6149
4113 7 0,4101 0,2353 0,1002 0,0426 0,6148

16582 14 0,4865 0,2282 0,1044 0,0625 0,6148
985 8 0,5077 0,2311 0,1027 0,0613 0,6148
4543 7 0,3902 0,2235 0,0966 0,0442 0,6145

18579 15 0,4593 0,2235 0,1057 0,0617 0,6145

27220 11 0,5122 0,2264 0,1048 0,0646 0,6144
3568 10 0,5194 0,2394 0,1048 0,0636 0,6143
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43528 | 10 | 04772 | 02424 | o0,2045 | 00683 | 0,6143

Tablo 4.26 da 5 farkli kistas i¢inde ilk 10 Klikin igerik yoklamasi uzman

goriisiine sunulmus ve 4.8 boliimde detaylandirilmigtir.

Tablo 4.27: IBK nim Igtihatlarinin Birbirine Yakinlig1 Siralamasinda Ilk 30a Girmesi
Yiizdelikleri.

4 nolu 5 nolu
Kriter IBK IBK
Kosiniis 36 62
Jaccard 36 64
Oklid 36 62
Chebyshev |40 48
Manhattan | 40 60

Tablo 4.27 de goriilecegi iizere bir IBK karari igerisindeki ictihatlar ilk 30
kriterine gore yaklasik %48 oraninda yakin bulunmaktadir. Bu ise ikinci amacina

yonelik 6nemli bir veridir.
4.8 Uzman Goriisleri

Calisma sonuglar1 yiiksek mahkemelerde de ¢alismis Idari Yargi Hakimi,
Cumbhuriyet Savcisi, Adli Yargt Hakimi, UYAP Uzman Kullanicilarinin goriisiine

sunulmus ve degerlendirmeleri alinmigtir.

Uzmanlardan gelen genel goriislerde; Oklid, Chebyshev, Manhattan kriterine
gore ilk 3 sirada bulunan kliklerdeki grup ici igtihatlarin yaklasik % 60 yakinlik
igerdigi, Kosiniis kriterine gore ilk 3 sirada yer alan kliklerdeki igtihatlardan 6zellikle

iki tanesinin ¢ok yakin iligki igerisinde oldugu belirtilmistir.

Adli Yargi Hakim R.A’nin degerlendirmelerinde, 6rnek olarak segilen 6 nolu
birlestirme kararinin igerisinde bulundugu 9. siradaki maksimal klikteki ekstra
bulunan 3 ictihadin, birlestirme kararindan sonra ¢ikmis oldugu, hatta igerisinde
birlestirme kararina atif yapilmis oldugu, eger birlestirme karar1 6nce ¢gikmamis olsa
ve bu yil itibari ile 6 nolu IBK konusunda bir birlestirme karar1 ¢ikacak olsa ekstra

bulunan 3 ictihadinda bu birlestirme karar1 igerisinde yer almasi gerektigi
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belirtilmistir. Mevcut bulunan 1HD 1992/2294, 14HD 1991/671,7HD 1993/469,
17HD 1992/14860, 16HD 1996/6714 igtihatlar1 ile 8HD 1999/8758, 1HD 2004/7268,
1HD 2006/8311 igtihatlarinin yakin oldugu belirtilmistir.

Idari Yargi Hakimi E.Y. degerlendirmelerinde, 6zellikle 2016 yilinda faaliyete
gececek olan Istinaf Mahkemelerinde bu uygulamanin kullanilabilir olmasi, istinaf
mahkemeleri daireleri arasinda kararlarin uyumu ve birlikteligi hususunda 6nem arz
ettigi belirtilmistir.

GDT algoritmas1 sonuglarinin degerlendirilmesinde UYAP Ceza Alan uzmani
T.B ve UYAP Hukuk Alan Uzmani O.U.’nin gériislerinde, ¢ikan konularmn yaklasik

%30 oraninda dokiimanlarla ilgili oldugu, bunun yaninda ¢ikan konularin igtihatlarin

kategorize edilmesinde uygulanabilecegi belirtilmistir.

Yiiksek Yargi Tetkik Hakimi A.K..’ca yapilan degerlendirmede, K-ortalama
algoritmasi ile ¢ikan kiimelerde kismi benzerliklerin oldugu, ictihatlarin hepsini bir
kiimeye ait olmadigi, sadece bazi igtihatlarin bir biri ile ¢ok yakin oldugu
belirtilmistir. Haricen GDT yontemi ile ¢ikan konularin degerlendirmesinde,
ictihatlarin ve IBK’larmin hangi konu ya da olayla ilgili oldugunun cikartiimasinda
GDT yonteminin etkili oldugu, kullanicti bagimsiz konularin ¢ikartilmasinda

uygulanabilir oldugunu gézlemledigini belirtmistir.
4.9 istatistikler

13611 adet incelenen igtihatlar i¢in toplamda yaklasik 185.000.000 iliski
hesaplanmistir. Yonsiiz olmas1 sebebi ile incelenecek say1 yaklasik 95 milyona
inmistir. Tim havuzdaki kelimelerin tekil sayist 39853 tiir. Bu kelimeler proje
hedefinde yer almadig i¢in her hangi bir dogal dil islemeye tabi tutulmamistir. Her

bir kelime ayr1 olarak analize dahil edilmistir.

Tablo 4.28: Dokiimanlarin Tekil Kelime Bulundurma Oranlari

En Az 69
Ortalama 254
En Fazla 1426
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Tablo 4.28 de i¢tihat havuzundaki dokiimanlarin ortalama 254 kelimelik

oldugu anlasilmaktadir.
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BESINCI BOLUM

SONUCLAR VE ONERILER

5.1 Sonuclar

Yargitay igtihatlarinda verilmis birlestirme kararlar1 dikkate alinarak, internet
ortaminda yaymlanan 13611 adet ictihatin bulundugu dokiiman havuzunda
birlestirmeye konu olabilecek olast gruplarin  bulunmasi ve igtihatlarin
benzerliklerinin sorgulanmasi i¢in metin isleme yontemleri kullanilarak ti¢ farkli
yaklagim test edilmistir. Dokiiman benzerlikleri (i) tf-idf (kelime frekansi-ters
dokiiman frekansi) istatistigi kullanilarak Kosiniis, Jaccard, Oklid, Chebyshev ve
Manhattan ve (ii) konu bazli (GDT) uzaklik olgiileri ile hesaplanmistir. Gruplarin
belirlenmesinde (i) uzaklik bazli kiimeleme, (ii) konu bazli gruplama ve (iii)
dokiiman benzerlik agindaki maksimal Kkliklerin  ¢ikartilmasi  yontemleri
kullanilmistir. Deneysel sonuglarin dogrulanmasinda Yargitayin internet sayfasindan
ulasilabilen her biri en az 5, en fazla 10 ictihat hakkinda olan 5 adet Ictihat
birlestirme karar1 (IBK) ger¢ek dogru olarak kullanilmistir. Erisilebilen en fazla
ictihat iceren IBK’nin 30 ictihat icerdigi ancak igerdigi igtihatlarin hepsinin erisime
acik olmamasi sebebi ile deneysel ¢alismalara dahil edilmemistir. Bu bilgi

dogrultusunda deneylerde ilk 30°da yer alan sonuglar degerlendirilmistir.

Dokiiman havuzunda agik metin formatindaki tiim igtihatlar genel kelimelerden
armdirlmistir. IBK ictihatlarmin 5 uzaklik dlgiitiine gore benzerlikleri siralandiginda
her Olciit i¢in en diisiik deger esik degeri olarak kabul edilmistir. Biitiin ictihatlarin
ikili benzerlikleri hesaplandiginda esik degerden biiyiik olan benzerlikler biitiin ikili
benzerliklerin % 15’idir. Bu sonu¢ IBK ictihatlarmin birbirine uzaklik olgiileri

kullanilarak benzerliginin hesaplanabilecegini dogrulamaktadir.
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Her bir IBK ictihadi ile dokiiman havuzundaki ictihatlarin benzerlikleri
siralandiginda, ilk 30°da ilgili IBK igerisinde yer alan ictihatlarin kosiniis uzaklik
dleiisii kullanildiginda diger 4 uzaklik dlgiisiine gore daha fazla IBK igtihad1 icerdigi,
ilgili IBK daki igtihatlarin ortalamada %48 ini igerdigi tespit edilmistir. Bu nedenle
deneysel ¢alismalarda kosiniis uzaklik ol¢iitii kullamilmistir. Benzer sekilde her bir
IBK igtihad: ile dokiiman havuzundaki igtihatlarin GDT algoritmas: ile konu bazli
uzaklik olgiisii hesaplanarak benzerlikleri siralandiginda ilk 30°da ilgili IBK

igtihatlarin ortalama %25 ini i¢erdigi tespit edilmistir.

Gruplarin belirlenmesinde uzaklik bazli kiimeleme igin tf-idf istatistigi ve
kosiniis benzerlikleri hesaplanarak, 13611 dokiimandan olusan dokiiman havuzu k-
ortalama algoritmasi ile k=80 kiimeye boliinmiistiir. Kiimeler en az 18 ve en fazla
833 dokiiman icermektedir. IBK ictihatlarinin kiimelerde birlikte yer alma orani
ortalama %66’dir. Kiimelerdeki elaman sayis1 ortalamasinin yiiksek olmasi nedeniyle
olusan kiimeler eleman sayilariyla orantili olarak tekrar k-ortalama algoritmasi ile
kiimelenmistir. Ikinci kiimelemeden sonra IBK igtihatlarmin kiimelerde birlikte yer
alma orami ortalama %49’dur. IBK’lardan her birine ait igtihatlarin grup olarak bir
kiime igerisinde eksiksiz yer almamaktadir. Bu sonug kiimeleme yontemi ile iBK
ictihatlarinin tek bir grup igerisinde ¢ok fazla IBK harici ictihat igermeden biitiinciil

olarak bulunamayacagini gostermistir.

Konu bazli grup belirlenmesinde GDT algoritmasi ile 5, 10, 25, 50 kelime ve
80 konu i¢in yapilan deneylerde, IBK ictihatlarinin birden fazla konu ile ilgili oldugu
goriilmiis, IBK ictihatlarinin en benzer oldugu konu segilerek konu bazli siralama
yapilmigtir. Siralamalarda ilk 333 igerisinde IBK igtihatlarmin yer aldigi, ortalama
174. sirada yer aldigindan konu bazli ilgili dokiiman sayis1 IBK’lardaki igtihat
sayilarindan ¢ok fazladir. Bu sebeplerle konu bazli grup belirleme ile IBK
ictihatlarinin tek bir konu icerisinde IBK harici igtihat icermeden biitiinciil

belirlenemeyecegi sonucuna ulasilmistir.

Dokiiman benzerlik aginda gruplarin belirlenmesinde; tf-idf istatistigi ve
Kosiniis uzaklik 6l¢iisii kullanilarak hesaplanan dokiimanlar arasindaki benzerlikler
ile deney yapilmistir. Maksimal klik hesaplanmasinin islem maliyeti yiiksek
oldugundan 5 farkli uzaklik dlgiitiine gore IBK ictihatlar1 benzerliklerinin en azlar
(minimumlar) igerisinde en fazla (maksimum) o6zellik gosteren ve 1997 yilinda
karara ¢ikmis 6 nolu IBK’nin minimum uzaklik dlgiileri esik deger kabul edilmistir.
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Esik deger tizerinde kalan yaklasik 850 binlik benzerlikler ile Bron Kerbosch
algoritmasi vasitasiyla 2711 adet maksimal klik hesaplanarak tespit edilmistir. Tespit
edilen klikler igerisinde IBK igtihatlarinin bir klik igerisinde biitiinciil olarak yer
aldig1 gozlemlenmistir. Kliklerin 5 farkli uzaklik dlgiitiine gore grup i¢i ortalamalari
siralandiginda IBK igtihatlarmi igeren maksimal kligin kosiniis kriterine gore 9.
sirada yer aldign gdzlemlenmistir. IBK igtihatlarmin bulundugu maksimal klik
icerisinde IBK’ya tabi olmayan 3 ictihat daha oldugu, bu 3 ictihadin 1997 yilindan
sonraki bir tarihte karara ¢ikmis oldugu, IBK ile ayni1 konuda oldugu, eger bu
ictihatta 1997 yilindan 6nce ¢ikmis olsa idi birlestirme kararma dahil olmasi
gerektigi uzman goriisleri tespit edilmistir. Bu sonug ile igtihat havuzundan maksimal
klik yontemi ile birbirine benzer ictihatlarin hesaplanabilecegi, igtihat birlestirilmesi

muhtemel gruplarinin tespit edilebilecegi sonucuna ulasiimstir.

Yapilan ¢alismanin sonucunda Maksimal Klik yénteminin IBK ictihatlarmimn
belirlenmesinde konu bazli benzerlik ¢ikartimi ve k-ortalama yontemlere gore daha
tercih edilebilir oldugu, kisi ya da kurumlarin basvurusu olmadan birlestirme
kararlarinin ~ belirlenmesinde  bilisim  metodolojilerinin  yiiksek  verimlilikle

kullanilabilecegi kanaatine ulasilmistir.
5.2 Oneriler ve Gelecek Calismalar

Yapilan ¢alismada ac¢ik metin halde bulunan igtihatlar anlamsiz karakterlerden,
html etiketlerinden temizlenmistir. Ayn1 kelime kokiine ait tiiremis kelimeler farki
kelime olarak degerlendirilmistir. Bunlarin analiz edilmesi, dogal dil isleme
teknikleri ile tekillestirilmesi kelime sayist ve islem zamanini azaltacak, benzerlik

oranlarini ise arttiracaktir.

Ictihat metinlerinin iliskilerinin cikartilmasi i¢in tiim metin kullanilmistir.
Sadece karar kismmin dahil edilmesinin, hukuki kelimeler ontolojisinin
olusturulmas1 ve hukuki genel kelimelerin olusturulmasinin basarimi 6nemli 6l¢iide

etkileyebilecegi diisiiniilmektedir.

Dokiiman benzerlik aginin ¢ikartilmasinda ictihat karar tarihleri, dava konusu,
dava tiirli, su¢ tanimi, sug tarihi, su¢ yeri ve kanun maddesi gibi nesnelerin tespit

edilmesi ile dokiimanlar arasi farkli iliskilerinin tespiti ilgili caligmalar yapilacaktir.
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Topic20 | orman kadastro sinirlari yasanin kadastrosu 10132
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Topic29 | yasa nin maddesi geregince gun 3445
6812, 8491, 3445,
Topic3 |iptal karari anayasa nin hak 1758, 10132
Topic32 | davanin reddine vekili maddesi tarihinde 8491
Topic33 | kadastro ada parsel tasinmazin tespit 1758, 10132
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Topic56 | koruma tarafindan oldugu edilen iliskin 10132
Topic6 |kamu tuzel idari yargi koy 8491
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Topic68 | vakif vakiflar genel tarafindan vakfin 8491
6812, 8491, 3445,

Topic7 |ninicra gun maddesi nun 1758, 10132
Topic74 | kamulastirma tasinmazin bedelinin deger konusu 8491
Topic8 |edilen ait oldugu mumkun konusu 10132

10 Kelimelik Konu

orman tasinmazin kadastro cekismeli memleket toprak
Topicl8 | yerlerden bilirkisi haritasi uzman 3445, 10132

hak aykiri uygun yer turk temel maddesinde kamu
Topic26 | anayasa sekilde 3445

nin gun icra maddesi yasa iflas sanik uyarinca verilen
Topic36 | para 10132
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Topic38

bicimde ayri maddesi dikkate edilen konusu yada
uyarinca sozu varsa

6812, 3445, 1758,
10132

olup inceleme arastirma olmadigi yer eksik bulunup

Topic45 | halinde yeterli uygun 3445, 6619702
kadastro kesinlesen nin maddesi yasa yapilan itiraz

Topic5 |geregince hakkinda yapilip 1758
davacinin oldugunu vekili davalinin davanin ileri etmistir

Topic50 | talep tarihli genel 3445

Topic54

miras in muris mal oldugu birakanin birakan turk mirasci
muvazaali

6812, 8491, 3445,
1758, 10132

Topic56

genel kamu ozel devlet nin mudurlugu kurulu bakanligi
yasa ilgili

3445

vakif hukum vakiflar intikal oldugu ait inceleme

Topic57 | mahkemece zilyetlikle vakfin 8491, 10132
gecerli kabul yazili oldugu baska degisiklik isletme hakli

Topic59 | tarafindan karari 3445
yapilan hukum daire gun bulundugu tarafindan bozma

Topic62 | alanin vekili yasaya 3445
orman kadastro hazine yasanin sinirlari yasa yapilan

Topic63 | yilinda adina kadastrosu 3445, 1758, 10132

Topic69

rsquo shy hellip rdquo Idquo nin hukuki bakanligi
gerektirir sorumluluk

3445

Topic9

kadastro tapu parsel bilirkisi ada tasinmazin tespit yerel
tasinmaz adina

1758, 10132

25 Kelimelik Konu

Topicl0

aykiri uygun kabul yer hakim anayasa ozel haklarina
hakimin yasal aykirilik olan temel basin saldiri olmasi
kisisel alan aciklanan kamu yayin sikayet ozgurlugu
duzenleme aleyhine

3445

Topicl2

tapu bilirkisi yerel ayri uzman komsu kaydinin vergi varsa
takdirde alinmali tanik kayitlarinin bicimde kayit sinir
edilen basinda sekilde halde sorulup belirlenmeli
dayanagi oldugu kapsami

3445, 10132

Topicl8

nolu numarali tarih tarihli ait yapilan oldugu sinirlari olan
kaydi parselin lik yer bilirkisi sinir edilen gosterilen kalan
ilk bulunan esas parsel teknik ayni konusu

8491, 3445, 1758,
10132

Topic20

imar konusu nun hukum yerin tarafindan yer mumkun
maddesi sonucu degildir uygulamasi uzerine olmasi
tahsis vyazili davanin reddine altinda bulunan olan
sirasinda imar icerisinde ihya

6812, 8491, 3445,
1758, 10132

Topic23

kamu belediye idari genel yargi ozel mudurlugu devlet
tuzel baskanligi idare nin koy ilgili gorev adli idare
bakanligi na ait tarafindan yolu anilan hizmet il

8491
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Topic28

kabul ortaya karari uygun ortadan birlestirme olmadigi
kararinda hukuku ekonomik ifade ictihadi hukuka somut
bagli bicimde teskil gun ozellikle sekilde olup baska
durum oldugu olmasi

3445

Topic30

ada kadastro adina parsel hukum sirasinda edilmistir
cekismeli tasinmazlarin oldugu hukmun tespit arasinda
verilmis tesciline hellip taraflar yapilan kazandirici
metrekare kesif dayanarak parselin  mahkemece
zamanasimi

1758

Topic36

maddesine kanununun tarafindan maddesi yapilan
mahkemece maddesinde uzerine kanunun ictihatid
sonuc olup uyarinca verildi kabulu kararno metni
maddesinin  geregince adreste halinde verilmesi
anlasilmaktadir geregi karartarihi

3445

Topic44

orman kadastro yasa yasanin kadastrosu hazine yilinda
yapilan kesinlesen sinirlari maddesi cekismeli ilan adina
disina nin oldugu geregince tasinmazin tarafindan gun
itiraz yonetimi arazi gercek

1758, 10132

Topicd7

yasa yururluge nin yasanin maddesi maddesinin kanunun
giren maddesinde anayasa hukmu iptal gecici iliskin
hukumleri fikrasinda olan maddenin resmi uygulanmasi
tarihten degisiklik yasal tarih tarihinden

3445

Topic50

bilirkisi esas alinarak alinan tespit rapor raporunda ek
suretiyle belirlenen hukme sonucu hukum belirlenmesi
alinmasi edilen mahkemece uzerinden incelemesi oldugu
sekilde ayri gerektigi yukarida yapilmasi

1758

Topic52

kadastro tasinmazin tasinmaz hazine tespit konusu
parsel uyarinca ada mahkemece maddesi tasinmazlarin
mera tasinmazlar tarafindan disi mer hukum tesbit adina
edilen koy kanununun oldugu hukmun

3445, 10132

Topic54

tasinmazin toprak tarim tasinmaz oldugu hava yerlerden
gun hazine adina olan bulunan alanin arazisi mahkemece
bilirkisi ada konusu geregi tasarrufu tesciline nedenle
memleket devletin bulundugu

3445, 10132

Topicb

orman kadastro cekismeli memleket hukum inceleme
birlikte yapilan sayilan yeterli yerlerden uzman bilirkisi
tarafindan haritasi cevre yer paftasi renkli mahkemece
ilgili bulundugu suretiyle bilirkisiler komsu

3445, 10132

inceleme eksik mahkemece arastirma olup olmadigi
hukum sekilde sonucuna tarafindan ilgili ait yeterli
sonuca tespit bulunup birlikte yazili yapilan yapilarak

Topic66 | tanik dayali oncelikle tespiti bulunmadigi 3445
shy rsquo nin kredi hellip ipotek hukuki bakanligi
gerektirir bir dairesi bilgi islem adalet dagitilmasi
sorumluluk ile ozet izinsiz baskanliginca ipotegin

Topic67 | hazirlanmistir kopyalanmasi banka karti 3445
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Topic68

beyanlar maddesi tarafindan oldugu koruma edilen
gercek kultur gun hanesinde yapilan nedeniyle haklari sit
geregince karari iliskin bulunmadigi davanin ehliyeti
medeni geregi mahkemece devlet kabulu

8491, 10132

Topic73

genel vakif kurulu vakiflar kurul kooperatif karari
yonetim oldugu vakfin iliskin kooperatifin uyesi taviz
serhinin kurulunun vakfi nun bulunmadigi tarihli uye
yukarida bulunan aciklanan bedelinin

3445

Topic76

konusu soz yer alan kabul oldugu maddesinde belirtilen
altinda olmasi tek yonelik olan oy sadece bulunmadigi
ilgili nin varligi acik mumkun karsisinda anilan gerekli
disinda

3445

50 Kelimelik Konuler

Topicl5

orman kadastro yasa yasanin sinirlari yapilan kadastrosu
yilinda hazine kesinlesen maddesi ilan nin oldugu
tasinmazin cekismeli disina arazi geregince gercek
yonetimi adina gun yapilip tahdit tarihinde hukumlerine
degisik kurulan disinda olan devlet tesbit bulundugu
koyu aski anlasilan uygulamasi yerde verildikten yasaya
siniri yerler tasinmazlarin hukmun tarafindan davasinin
durusmasi kadastrosunun parselin

3445, 1758 ,10132

Topicl6

bilirkisi inceleme mahkemece eksik olup olmadigi
arastirma hukum vyeterli raporu sekilde yapilan yazili
tespit tarafindan uzman alinan hukme elverisli
verilmelidir sonuca bozulmasina verildi metni bulunup
esasno oldugu raporunda metin uzerinde daire ictihatid
suretiyle gununde karartarihi dayali geregi yeniden
dayanak iliskin  uygun bulunmadigi dayanilarak
incelemesi degildir kurulmasi vyetersiz ictihat ilgili
duzenlenen

3445, 1758, 10132

Topicl7

kamu gorev yargi idari devlet ozel nin gorevli genel idare
anayasa uyusmazligin mahkemesi adli hizmet karari yasa
usulu idare gorevi gorevsizlik nun ilgili dogan maddesi
yasasi kurulus mahkemenin idarenin yolu devletin iliskin
duzenine mahkemelerinin bakimindan davaya hakkinda
na idari uyusmazlik yargida duzenleme ait mahkemeleri
yasal islem maddesinde gorevleri kurum gerektigi

8491, 8491

Topic21

kabul maddesinde olan halinde olmasi hukuki taraflarin
iliskin duzenleme uygun acikca karsi halde ilgili tek
gerekir belli hallerde aykiri sonuc maddesine seklinde
hakim taraflar yasal hicbir wusul kural herhangi
uygulanmasi bagli olup yapilmasi mumkun hukmu anilan
hukumler birlikte durum sozlesmesi eder taraftan
gerekmektedir sarti hakimin nun uygulamada taraf
taraflarca hale

3445
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Topic24

genel yonetim kurulu kurul sona nun kooperatif tasfiye
temsil tuzel turk adi kooperatifin iliskin karari maddesi
kurulunun ortaklik ortak uyarinca devam halinde alinan
uyesi vekili ortaklarin olan temsilci adina ortagin kayyim
eden yetki yetkisi birinin sekilde tek sahip aidat uye
maddesinde ihrac ana ortaklardan ortaklar verilmesini
geregi halde ortakligi mudur

3445

Topic25

shy nin rsquo bir ile oldugu ozet hukuki olup davanin
mahkemece konusu un olan icin hukum kabul verilmesi
ta bilgi ka davanin daire soz ge mah ise ol iliskin olmasi
verilen vekili verilmesiiliskin geregi davaci sayili davacinin
nedeniyle davali dusunuldu gerekir tarafindan yasa
mumkun iptali mad davaya nin kesin

3445, 10132

Topic36

adina tapu parsel ada kadastro tasinmazin hazine tescil
tesciline tasinmaz edilmistir parselin sirasinda kaydinin
iptali hukmun tespit cekismeli tapuya oldugu verilmis
konusu hukum kazandirici kabulu gosterilen kayit
yuzolcumundeki kayitli suresinde mahkemece
zamanasimi davaya tapuda davanin tasinmazlarin tescili
bolumunun reddine sonucunda incelenmesi mirascilari
adlarina yapilan zilyetligi dayanarak mustafa istenilmekle
konu malik

10132

Topic49

nin icra gun maddesi yasa uyarinca iflas nun para sanik
suc hakkinda bozma mal verilen cezasi genel agir
maddesinde sanigin yer hapis verilmesi turk sucundan
uzerine degisik disiplin beyaninda mahkemesinin sayi iiy
tazyik yasanin nedeniyle bulunan yararina tarihli aykiri
hapsi cumhuriyet icra mahkemesince vyapilan idari
kararinin durusma daire dosyanin tck

10132

Topic59

esas iliskin tarihli iptal nin olmasi tarihinden olup
nedeniyle halinde yer gercek belirlenmesi edilen
sonucuna gerekir tarihte tarihi ek oldugunun hukme
tarih kabulu alan anilan uygulanmasi kabul arasinda
karari mahkemece yukarida alinarak oncelikle verilmesi
yapilmasi olayda edilmis dayanak sermaye belirlenen
saptanmasi yapilacak zorunludur resmi ote durumda
yapilarak yandan maddesi tarafindan

3445

Topic60

orman tasinmazin cekismeli kadastro memleket toprak
yerlerden sayilan haritasi hukum yer hava birlikte uzman
gun bulundugu ziraat fen oldugu bilirkisi tarihli komsu
paftasi muhendisi ormandan bilirkisiler yasanin kesifte
cevre renkli yerin alanin yeterli tespitine edilmistir bitki
ilgili tasinmaz wuzerinde suretiyle vyapilan niteligi
kadastrosu oncesinin tarim ortusu edilmis eski itiraz
fikralari

3445, 10132
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Topic65

tarih kaydi nolu kesif hukum numarali oldugu yapilan ait
tesbit tasinmazlarin parsellerin metrekare intikal vergi
inceleme olan edilmistir taraflar sonunda mahallinde
parsele hukmun tutanak bulunmamaktadir dayanarak
parselin dogru dogan uygulama kayitlari ilgili kabul
okundu verilen teknik vyararina ettigi esas zilyetlikle
bulundugu verilmis bilirkisiler nedeniyle kaldigi parseller
dayandigi bulundugundan kurulmus tarafindan

3445, 1758, 10132

Topic7

hakki hak ucuncu hakkini nun konusu olan gerek karsi
hakkin birlestirme hakkinin sebepsiz medeni soz iyi ileri
kisiye iade oldugu uzerinde hakkina geri gecerli dayali
ayni olayda degildir olmasi etme yandan vyukarida
ictihadi niyetli yoktur kiyi somut islem ote altina kabul
sahip zenginlesme gerekir bagli eden maddesi kenar
iyiniyetli gerekse

6812, 8491, 3445,
1758, 10132

Topic73

tasinmazin belediye kamulastirma tasinmaz imar konusu
deger bedelinin tespiti bilirkisi emsal uyarinca irtifak
bulunan esas baskanligi imar degisik sonucu parsel bedel
edilen adina yol suretiyle idare arsa uygulamasi taraflar
tescili bedeli kanununun yasa kamulastirilan hakki kurulu
buyuksehir kamulastirma arazi belirlenen bedelin
belediyesi daire tasinmaza alinarak uzerinde maddesi
malin bedele belediyenin

8491

Topic74

kadastro tapu yerel bilirkisi tasinmaz ayri tasinmazin
tespit tasinmazlarin edilen komsu mer oldugu uzman
tanik konusu parsel arasinda bicimde sinir sekilde
alinmali yada belgeler takdirde uyarinca kayitlarinin
kaydinin tasinmazlar varsa dikkate disi birlikte basinda
halde deliller sorulup konu tutanagi uygun hukmu
revizyon kapsami kayit kesif bulundugu hukum
saptanmali tesbit tarafin

3445, 10132

Topic9

konusu koy hazine vekili tasinmazin tescil reddine tmk
bulunan tarihinde yerin verilmesini nun davanin uyarinca
zilyetlik mera tespit hukum nin tarafindan tuzel tasinmaz
kultur mumkun gerekir maddesi tahsis ihya uzerine imar
yer adina altinda mahkemece vekil verilmesi kazanma
yoluyla ait kosullarinin zilyetlikle sit zilyet disi olmasi
koruma tasarrufu istemistir dair

8491, 3445, 10132
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Ek D

ICTIHAT NUMARALARI VE DOSYA BILGISI

ictihat no | Dosya Bilgisi

3443 2. Hukuk Dairesi 1999/5858 E., 1999/7609 K.
3444 7. Hukuk Dairesi E. 1987/4849 K. 1991/10093
3446 HGK. 2001/8-480-519

5091 HGK 1969/8-808 1973/403

5092 Hukuk Genel Kurulu 1969/ 656-852

6811 1. HUKUK DAIRESI 1984/13891-13880

6813 7. Hukuk Dairesi E. 1985/5701 K. 1988/6314
6814 7. Hukuk Dairesi 1986/5985-11300

6815 Ankara 7 Asliye Hukuk Mahk. Yrg.: 2003/06226-11095
6816 14.Hukuk Dairesi 2002/7651-7502

6817 Ordu Asliye 2.Hukuk Mahk Yrg. 2002/14-828 2002/1002
6818 Hukuk Genel Kurulu 2002/8-161-301

8490 1. Hukuk Dairesi E. 1991/13518 K. 1992/1710
8492 14.Hukuk Dairesi 2002/7167-7048

8493 Hunfeld Yerel Mahk. Yrg. Esas no: 2001/9007 Karar no: 2001/11406
8494 14.Hukuk Dairesi 2000/8102-8533

8495 16. Hukuk Dairesi 1990/11850 1989-16076
8496 16. Hukuk Dairesi 1991/4007-14127

8497 17. HUKUK DAIRESI 1995/5545-5666

8498 YRG Esas no: 2006/2612 Karar no: 2006/9147
10129 7. Hukuk Dairesi 1990/3264-1992/20854

10130 Babaeski Asliye Hukuk Yrg.1995/4585 1995/308
10131 17 HUKUK DAIRESIi 1992/2498-10615

11818 1. Hukuk Dairesi 2000/14635 2000/15909
11819 1. HUKUK DAIRESI Esas 1985 Karar 14177 1126
11820 7. Hukuk Dairesi 1990/12149 1990/15575
11821 Hukuk Genel Kurulu 2002/14-517-554

11822 Hukuk Genel Kurulu 1986/1-273 1987/66
11823 izmir 6. Asliye Hukuk Mahk Yrg.2003/8-364-396
13607 iS HUKUK DAIRESI 1987/13648 1988/9085
13608 16¢ Hukuk Dairesi 1992/102 1992/12392
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13609 Urgiip Asliye Hukuk Mahkemesi 1999/54-103
13610 ipsala Kadastro Mahkemesi Yrg. 1993/7-563 1993/794
13611 Hukuk Genel Kurulu 2009/19-102 E., 2009/208 K
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EKE

Kosiniis Yakinhk Kriterine 6, 7, 8 nolu IBK’larin Siralamasi:

, 10132(10(10(10|10|*
IBK No:6 1758 | *t| 8| 7| 8
3445 | 7| *| 6| 2
8491 | 6| 6| *| 7
6812 | 8| 7| 8| *
6817 | *| 5| 9| 2| 2| 3| 2
IBK No:7 |11821[19| *| 8|11|11|17|23
8497 |28(17| *|22|21|29|17
6816 | 3| 1| 4| *|26| 2| 6
8492 | 4| 2| 6/26| *| 1| 9
8494 | 2| 4|10| 1| 1| *|14
11818| 7/18|11|14|14|15] *
11823 *| 1 5
iBK No:g 16818 | 1| * 35 1 14
5091 *
5092 * 1
3446 | 5| 7 * 8
10131
8495 1 *
10130 5 * 11
11820 *| 6
6814 8 26 4| 3| *

! * jsaretli olan incelene kolonun yatayda hangi i¢tihat oldugunu belirtir.
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Jaccard Yakinlik Kriterine 6, 7, 8 nolu IBK’larin Siralamasi:

10132 *| 3| 1[13]| 2

iBK No:6

1758 *122] 7115
3445 21| *[11]10
8491 4115 *| 4

6812 14| 4| 5| *

6817 | *| 7|17 2| 2| 3| 1
IBK No:7 |11821|16]| * 3| 3| 4|24
8497 12| *|21|20(20
6816 | 3| 2| 2| * 1| 3
8492 | 4| 3| 3 *| 2| 4
8494 | 2| 1| 1| 1| 1| *|12
11818| 5|21| 5| 5| 5|10| *
11823 *| 1 29
iBK No:g |0818 | 1] * 3 4
5091 *
5092 %* 7
3446 | 5| 9 * 12
10131 *
8495 1 *
10130 10 %* 7
11820 *1 1
6814 7 2|12| *

Oklid Yakinhk Kriterine 6, 7, 8 nolu iBK’larin Siralamasi:

10132 *|14]21|10| 6
1758 10| *|22]16|13
3445 22| *|20|11
8491 |13|23|28| *|17
6812 |17|24|23|22| *

iBK No:6

6817 | *| 6| 2|17|16/10/|28
11821)18| * 30(29|26|20
8497 | 7|12 * 27|22
6816 |[15]15|13| * 15
8492 |17|17]14 * 16

IBK No:7
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8494 | 8|13 9 * |17
11818 18]111]28|24 *

11823 *| 9

iBK No:8 6818 | 8| * 3 17
5091 *
5092 * 1
3446 | 1|1 * 16
10131 *
8495 1 *
10130 2 * 7
11820 *1'5
6814 6 41 1] *

(mdwwmﬂhmmmKﬁwmw@7JnmmmK%mn&mhm%u

10132 *|15]|23[13|11
1758 |11| *|24|19|12
3445 22| *|120|15
8491 |26(24|27| *|16
6812 23|28|21| *

iBK No:6

6817 | *|22|13 29
IBK No:7 |11821(27]| * 29(30(22
8497 |16(10| * 26
6816 [20(13|16| * 12
8492 [22|15|15 * 13
8494 11|14 * (20
11818 2310|2520 *

11823| *| 9

IBK No:8 |6818 | 7| * 2 18
5091 *
5092 * 1
3446 | 1| 2 * 15
10131 *
8495 1 *
10130 1 * 9
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11820 *| 4
6814 6 3|1 *

Manhattan Yakinhk Kriterine 6, 7, 8 nolu iBK’larin Siralamasi:

10132 *| 2| 3| 2| 2
1758 |10| *|18[14|13
3445 |24|16] *|11| 3
8491 |28|20(22| *|14
6812 |23|24| 2|20 *

iBK No:6

6817 | *| 2| 1| 2| 2| 1| 4
IBK No:7 (11821 7| * 14 (18|16 | 24
8497 |12|15| *|29(26|22
6816 | 2| 8| 8| * 4| 9
8492 | 4| 9| 9 *| 3[13
8494 | 1|10(10| 6| 4| *|15
11818(10(11 12| 8|11| 9| *

w

11823 *| 7 20

iBK No:8 6818 | 6] * 11|28 3
5091 *
5092 * 1
3446 | 3] 5 16| *
10131
8495 1 *
10130 8 8 *
11820 6 *
6814 10 * 5
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OZGECMIS

KIiSISEL BILGILER
Ad1 Soyadi : Ali GUNES
Uyrugu :T.C.

Dogum Yeri ve Tarihi: Dortyol - 26.02.1981
Medeni Hali : Evli
Adres : Seker Mahallesi, 1437 sok.

4/8 Etimesgut/ ANKARA E-Posta Adresi: aligunes@gmail.com

Tletisim (Telefon) - 0 505 705 4088

EGITIM

Lise : Anadolu Ogretmen Lisesi (Nigde) - 1999

Lisans : Erciyes Universitesi/Bilgisayar Miihendisligi (Kayseri) -2004

Yiiksek Lisans : Tiirk Hava Kurumu Universitesi/Elektrik ve Bilgisayar

Miihendisligi (Ankara) — Devam Ediyor

TEZ ve PROJELER

Uc Eksenli Robot Kol Projesi(2003)-Yazilimci-Tasarimet,
Akilli Ev Sistemi Projesi(Lisans Tezi)-Yazilimei,
Elektronik Tebligat Projesi-Proje Yoneticisi,

UYAP Ortak Uygulamalar-Proje Yoneticisi
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IS DENEYIMI
2004-2005 : Milli Egitim Bakanlig1

2005- : Adalet Bakanlig1 Bilgi Islem Dairesi Bagkanlig
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YARGITAY ICTIHAT
BIRLESTIRME KARAR
DESTEK SISTEMI
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